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Resumen

Esta tesis presenta un método dialectométrico inspirado en el concepto ecoldgico «ecotono»: zona
de tensidon/cambio entre ecosistemas. Utiliza corpus léxicos geolocalizados para detectar y carto-
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Abstract

This thesis presents a dialectometric method inspired by the ecological concept «ecotono»: zo-
ne of tension/change between ecosystems. It uses geolocalized lexical corpus to detect and map
areas of dialectal tension (dialectonos). It aims to solve the dependence to variable parameters of
the traditional dialectometric methods, indicated in 2007 by Nerbonne and Kleiweg in the paper
Toward a dialectological yardstick (Journal of Quantitative Linguistics, 14:2-3). Instead of using
predefined alternations, as is traditionally done in dialectometry, we use the Hilbert-Schmidt In-
dependence Criterion (HSIC) to select geographically relevant linguistic features directly in the
corpus. The list of characteristics thus obtained is compared between pairs of localities by means
of the Wilcoxon Signed-Rank Test (WSRT) to measure its divergence. The WSRT ranking corre-
lation values are represented on a map by relating them to the thickness of the line that divides
each pair of locations (we call that line glosotono). Since neither HSIC nor WSRT require para-
meters, the method is nonparametric. In addition, both tests report the statistical significance of the
results. In this work we apply the proposed method to a Twitter corpus composed of more than
20 million geolocated tweets from 237 locations in Colombia, produced between the years 2009
to 2016. As results are offered: a map of Colombia’s glosotones and a list of ranking correlations
corresponding to each pair of adjacent localities. The proposed method provides to dialectometry
the first corpus-based method that globally compares two locations at the lexical level in the form
of a non-parametric statistical test.

Keywords: Dialectometry, Nonparametric method, Corpus-based dialectometry, Hilbert-Schmidt
Independence Criterion, Wilcoxon Signed-Rank Test, Ecotone, Dialectone, Glosotone, dialectolo-
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1. Introduccion

. en realidad nadie habla una lengua
sino en una lengua, esto es en cada caso
en un dialecto o variedad de la lengua
histdrica.

(Montes, 1987, p. 56)

1.1. ;Los dialectos son fantasmas creados por los
dialectdélogos?

Cada lengua histdrica estd compuesta por una serie de subsistemas de normas lingiiisticas
que varian a partir de un modelo general. Estas variaciones son guiadas por las necesidades e
intereses de las diversas comunidades que usan la lengua y les permiten a los hablantes individuales
identificar a otros miembros de su comunidad.

Tanto en lingiiistica como en el lenguaje corriente se utiliza el término dialecto para definir el
subsistema de normas lingiiisticas que se asocia con una comunidad (profesional, social, geogra-
fica, etc.), pero su uso mds frecuente en lingiiistica es el relacionado con el factor geografico. La
dialectologia, aunque no desconoce los demds usos de dialecto, centra su atencion en la descrip-
cion, el andlisis y la delimitacion de las variedades geograficas de una lengua. Para cumplir esta
tarea, los dialectélogos recolectan, organizan y analizan datos de sistemas lingiiisticos regionales
o locales. Con esos datos compilan vocabularios, escriben monografias descriptivas y crean atlas
lingiiisticos. Finalmente, esos insumos les sirven para plantear hipétesis de distribucién geografica
de algun sistema particular de normas lingiiisticas, es decir, para delimitar un dialecto.

El método tradicional para formular hipétesis de distribucion dialectal consiste en identifi-
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car un conjunto de normas lingiiisticas con distribuciones geogréficas similares, que funcionen en
oposicion paradigmatica con otros conjuntos de normas que tengan distribuciones geograficas di-
ferentes y en lo posible complementarias'. Esto generalmente se hace con la ayuda de un Atlas
Lingiifstico en el que se pueden ver las distribuciones geogréificas?. En los mapas se delimita el
area de validez de una norma lingiiistica y se traza un limite que define esa drea. A ese limite se le
llama isoglosa. Mediante la comparacion de las isoglosas de varias normas lingiiisticas, que actian
sobre territorios similares en ubicacion y extension, las distribuciones dialectales son planteadas.

Sin embargo, este método tiene dos problemas fundamentales:

1. Los mapas de los Atlas Lingiiisticos regularmente presentan rasgos lingiiisticos individuales
y, dado que cada rasgo tiene una distribucidn propia, el investigador se ve obligado a buscar

una manera de aglutinar los datos. Sefialado en Goebl (2010).

2. «... la determinacion de cudntos y cudles son los dialectos de un idioma depende de las

normas que se escojan como criterio de tal determinacién» (Montes, 1987, p. 56).

El primer problema afecta sobre todo a la delimitacién de la extension geogréfica de un
dialecto y puede ser sorteado, segun Montes en el prélogo a Mora y cols. (2004), teniendo en

cuenta que:

. aunque se compruebe una vez mads el viejo principio de que las isoglosas no se
superponen sino que se entretejen, siempre serd posible delimitar una zona en la que
de modo parcial o total se da una serie de isoglosas; a lo sumo deberiamos precisar
que habrd isoglosas mds representativas en cuanto que cubren toda la zona y otras lo

SOon menos por ocupar un menor espacio.

El segundo problema es mucho mas critico. Montes (1987, p. 56) ilustra la cuestion con dos
grupos de ejemplos: uno con normas individuales y otro con grupos de normas. En el caso de

las normas individuales, nos propone que la division dialectal del espaiol resultante de escoger el

' Por ejemplo, regiones donde /-s/ se realiza como [s], [h] o [@], tomado de Montes (1987, p. 55).
2 Para ilustrar, ver la figura 2-1, regiones donde el plural de pie se realiza con los morfemas -s, -ses o [0].
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sistema de realizacién de /Vs/ como [Vs] o ([Vh] o [VO])? es totalmente diferente del resultante si
el sistema normativo elegido es el mantenimiento o no de la oposicién /j/-/£/*.

Con un grupo de n normas que solo tengan una posibilidad binaria (presencia/ausencia, man-
tenimiento/no mantenimiento, etc.), el nimero de dialectos maximos posibles es 2"; es decir, si
escogemos ocho normas, tendriamos 256 dialectos; si escogemos 25 normas, serian 67.179.824; y
eso sin tener en cuenta las posibilidades combinatorias.

Entonces, la definicion de un dialecto o la division dialectal de una lengua con esta metodolo-
gia implica la eleccion arbitraria de un grupo de rasgos o normas que de ser escogidos, agrupados o
analizados de manera distinta resultan en una distribucién geogréfica y normativa diferente. Mon-
tes (1987, p. 57) llama a este inconveniente «la formulacién aparentemente paradéjica de Coseriu»,
quien afirma que: «Los dialectos no existen sino después de delimitarlos».

Sin embargo, los dialectos preexisten a su identificacion; es su realidad objetiva lo que le

permite al investigador teorizar sobre ellos:

... Negar el dialecto como conjunto de normas comunitarias identificadoras de cierta
comunidad hablante implica la imposibilidad de agrupar por normas o reglas comunes
a una serie de hablantes, lo cual desde luego suprimiria la posibilidad de intercom-
prension; o plantear una uniformidad absoluta, la total falta de diferencias va contra

todos los datos de la experiencia diaria ... (Montes, 1987, p. 56)

El dialecto preexiste en la realidad a su clasificacion, y la arbitrariedad en su identificacion y
la delimitacién geogréafica corresponde a un problema metodolégico que puede y debe ser subsana-
do. Cuando esto ocurra, el dialectdlogo podra dejar de lado la busqueda de grupos de normas que
se ajusten a su percepcion de una distribucién dialectal y podré centrarse en descubrir, describir y
explicar las caracteristicas y distribuciones geograficas objetivas.

Hay dos pasos necesarios para superar la paradoja de Coseriu. El primero es utilizar métodos

que permitan tratar todo un sistema de normas lingiiisticas como unidad, eliminando la necesi-

3 Mantenimiento, aspiracién o elisién de la s luego de vocal.
4 Yeismo.
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dad de analizarlas por separado y reagruparlas artificialmente. El segundo es buscar un patrén de
medida dialectoldgica para cuantificar la «realidad» de las propuestas de clasificacion dialectal.
Para facilitar el primer paso nace la dialectometria, cuya promesa es “ofrecer clasificaciones
basadas en la unién de muchas, potencialmente todas las caracteristicas lingiiisticas” (Nerbonne y
Kleiweg, 2007). Para el segundo paso se pueden aprovechar técnicas estadisticas junto con métodos
de recoleccion y andlisis de datos lingiiisticos desarrollados en el marco de la Lingiiistica de corpus,

ofreciendo un consolidado numérico de los datos, asociado a una medida de certeza.

1.1.1. El «metro» en dialectometria

Los principales avances en dialectometria apuntan a dos frentes: tratar los sistemas de normas
lingiiisticas como unidad y ofrecer medidas de distancia entre los sistemas de normas de dos 0 mas
regiones geograficas. El trabajo ha sido particularmente fértil en la consecucion de medidas de
distancia dialectal y en técnicas de agrupamiento (clustering) que muestran la extension geografica
de las agrupaciones dialectales. Pero la diversidad de técnicas, criterios y pardmetros existentes en
los diferentes enfoques dialectométricos conduce de nuevo a distribuciones dialectales diferentes,
incluso trabajando sobre el mismo grupo de normas.

Esto ha llevado a que enfoques como el de la escuela de Salzburgo, en cabeza del profesor
Hans Goebl, admitan que, si bien la dialectometria es una respuesta global y cuantitativa al pro-
blema de trabajar con mapas de rasgos lingiiisticos individuales, no debe proponer directamente
divisiones dialectales, sino descubrir, por medio de la combinacién numérica de muchos patrones
de bajo rango clasificatorio, patrones de alto rango clasificatorio que no son facilmente detectables
con las técnicas tradicionales (Goebl, 1993, p. 227).

Pero ya sea que una técnica dialectométrica pretenda ofrecer clasificaciones dialectales o des-
cubrir patrones clasificatorios relevantes, es necesario que, como en cualquier ciencia experimen-
tal, y especialmente en aquellas cuyo objetivo es la medicion, se conozca el grado de incertidumbre

del instrumento utilizado para tomar las mediciones. Por ejemplo, una cinta métrica con gradua-
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cién de milimetros permite medir distancias con una resolucién o nivel de confianza de 1/1.000
metros.

Cuando se trata con datos cuantificables, la estadistica provee herramientas para medir la
confianza (i.e. significancia estadistica) de una medida que es el resultado de la agregacion de unos
datos recolectados. Esta significancia estadistica es omnipresente en la ciencia y se reporta como el
valor p (p-value en inglés o simplemente p). El valor p indica el grado de significancia estadistica
de una medicidn, teniendo mayor significancia estadistica con valores pequeios. Propiamente, p se
interpreta como la probabilidad de equivocarse al rechazar la hipétesis nula, o sea la de no efecto.
Asi, cuando un cientifico reporta que el medicamento X tiene un mayor efecto en la poblacion
estudiada frente a un placebo con p < 0,05, quiere decir que la medida y los datos usados han
logrado probar su hipétesis (la de si efecto) y que la probabilidad de que se esté cometiendo un

error es menor al 5 %. De hecho, el valor critico maximo acostumbrado en la ciencia es p < 0,05.

1.1.2. Patréon de medida dialectolégica

Grieve (2014) not6 que, a pesar de que la dialectometria es una ciencia cuyo objetivo es la
medicién, los métodos utilizados en el enfoque cldsico no proveen evidencia alguna de la signifi-
cancia de los resultados. Recientemente, trabajos como Grieve (2014); Nguyen y Eisenstein (2017)
han propuesto utilizar tests estadisticos de autocorrelacién como alternativa para medir el grado
de variacion geografica de una norma lingiiistica, proveyendo ademds un valor p. Sin embargo, no
existe un método de prueba estadistica para el resultado de la distribucion geogréfica de un dialecto
o una division dialectal.

Ademds, como se ha planteado antes, cada enfoque dialectométrico suele depender de pa-
rametros y criterios de indole matemadtica, lingiiistica y de representacion cartogréfica, por lo que
aun dentro de un mismo enfoque se pueden producir resultados diferentes, al igual que ocurre en
el método de comparacion de isoglosas individuales. Nerbonne y Kleiweg (2007) presentan dos

metodologias para sortear este problema y evaluar qué criterios y pardimetros ofrecen los mejores



1.1 ;Los dialectos son fantasmas creados por los dialect6logos? 6

resultados:

(a) Comparar los resultados de la combinacion de diversos pardmetros, criterios y

técnicas con la opinién de un experto.

(b) Comparar los resultados de la combinacién de diversos pardmetros, criterios y
técnicas con estudios de percepcion hechos con hablantes comunes y no con

expertos.

La comparacion con criterios de expertos, muy comun para evaluar técnicas computacio-
nales, presenta la dificultad de que el método que consigue delimitar un dialecto o una divisién
dialectal segun el criterio de un experto puede no funcionar igualmente bien para otra division
dialectal o para el criterio de otro experto. Pero ain mds importante, funciona solamente cuando
existen expertos en la division dialectal elegida y este no es el caso de muchas lenguas o dialectos.

Por su parte, el contraste con estudios de percepcion evita estos inconvenientes, pero requiere
trabajo y recursos adicionales en la consecucion y seleccidon de los hablantes responsables de la
evaluacién, asi como en el procesamiento y andlisis de sus percepciones.

Aunque finalmente se utilice cualquiera de estos dos métodos para evaluar un proceso dia-
lectométrico, se requiere que los pasos previos estabilicen los resultados de alguna manera o que
ofrezcan alguna medida objetiva basada en la formalizacion de la teoria dialectolégica pero inde-
pendiente de la opinién de un hablante o un dialect6logo experto; es decir, se requiere un patrén
de medida dialectolégico”.

Un ejemplo de cdmo conseguir este patrén es presentado en Nerbonne y Kleiweg (2007),
quienes comparan varias técnicas y criterios para medir distancias 1éxicas® y evaldan cudn geo-
graficamente coherentes son sus resultados. La idea de coherencia geogréfica parte del supuesto
dialectoldgico de que las variedades lingiiisticas geograficamente cercanas tienden a ser mas si-

milares que las distantes (Nerbonne y Kleiweg, 2007). Aunque este postulado es mds una regla

3 Dialectological yardstick (Nerbonne y Kleiweg, 2007).

6 Técnicas como distancias de edicién, medidas de distancia propuestas por la escuela de Salzburgo y dos crite-
rios para el tratamiento de palabras infrecuentes: tratarlas como ruido (ignorarlas o reducir su peso en los pasos
posteriores) o como caracteristicas definitorias (incrementar su peso en pasos posteriores).
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empirica que un axioma tedrico, permite evaluar cudles combinaciones de criterios y parametros
asignan distancias dialectales més proximas a localidades geograficas mds cercanas. Asi, sin la
intervencion de un experto e incluso antes de tener alguna representacion geogréfica de los resul-

tados, se puede estar seguro de cudl método se ajusta mejor al postulado propuesto.

1.2. Dialectometria con corpus

En la dltima década ha sido posible acceder a grandes cantidades de datos lingiiisticos por
Internet y las técnicas de recoleccion, tratamiento y andlisis de estos datos se refinan continuamen-
te. Por eso cada vez mds investigadores en todas las dreas de la lingiiistica, la psicologia y otras
ciencias sociales y humanas utilizan corpus recogidos de Internet para desarrollar sus trabajos.

En el caso de la dialectometria, las técnicas mds tradicionales que siguen el trabajo de Jan
Séguy estdn enfocadas en el tratamiento de datos recogidos en atlas lingiiisticos. Aunque estos
puedan verse como un corpus, lo cierto es que las técnicas de lingiifstica de corpus distan mucho
de la recoleccion tradicional de datos para un atlas lingiiistico y se hace necesario revisar las
diferencias clave y las nuevas posibilidades que ofrece el trabajo con corpus.

Doyle (2014) seiala dos diferencias claves entre el trabajo con atlas/encuestas/entrevistas
lingiiisticas y el trabajo con corpus tomados de Internet: la ausencia de evidencia negativa y la
inversion del control sobre los metadatos. Ademas, es necesario replantear el manejo tradicional
de la informacién geografica y plantear nuevas formas de abordar los procesos dialectométricos

cuando no existe un trabajo lingiiistico previo sobre los datos que se van a utilizar.

1.2.1. Ausencia de evidencia negativa

La ausencia de evidencia negativa significa que los corpus recogidos por Internet solo dan
evidencias de la presencia de un fenémeno, pero no es posible consultar directamente al hablante si
prefiere el uso de una forma o si desconoce o evita el uso de otra. Por eso en el trabajo con corpus no

se pueden emplear medidas de distancia dialectométrica que usen el contraste presencia/ausencia
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de una variable para construir la matriz de distancias, como las que utiliza la escuela de Salzburgo

para su trabajo con atlas.

1.2.2. Inversion del control sobre los metadatos

La inversion del control sobre los metadatos se refiere a que en lingiiistica tradicional el inves-
tigador controla las caracteristicas deseadas en sus hablantes (por ejemplo, edad, sexo, ocupacion,
origen, lugar de residencia, etc.), pero no tiene control sobre los datos que estos le proporcionan (la
variante o variantes lingiiisticas son elegidas por el hablante). En el trabajo con corpus, en cambio,
el investigador puede controlar la variante/variantes que va a estudiar, pero no sabe de antemano

qué caracteristicas tendrédn los hablantes que la produjeron.

1.2.3. Peso de los datos geograficos en el proceso dialectométrico

El trabajo de Séguy estaba enfocado en aprovechar atlas lingiiisticos donde las variables ya
estaban ubicadas geograficamente y podian ser exploradas a simple vista. Por eso su metodologia
consistia bdsicamente en identificar los mapas con una distribucion geogréafica clara y tabular los
datos de manera que a cada punto cartografiado le correspondiera un valor asociado con la norma
lingiiistica elegida.

Las tablas dialectométricas asi producidas son una matriz de dos dimensiones donde las
localidades corresponden a una dimensidn, las normas lingiiisticas a otra, y en las intersecciones se
ubica el valor de la caracteristica. La distancia geogréfica o espacial entre los puntos estudiados no
tiene ningln peso en la creacion de estas tablas ni en los cédlculos posteriores. Los datos geograficos
se utilizan dnicamente al final del proceso, al representar los resultados nuevamente en un mapa.

Esto funciona bien si las caracteristicas se escogen, como en el caso de Séguy y la escuela
de Salzburgo, inspeccionando la distribucion de las variables en los mapas. Si los datos provienen
de un corpus geolocalizado, la revision a priori de la distribucién geografica de una variable no

es simple. En ese caso la estructura de medicion de distancias dialectales debe depender de la
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evidencia estadistica de una relacion entre la variable lingiiistica y la variable geogréfica, no de la

presuncion de su existencia.

1.2.4. Seleccion de las caracteristicas a priori

Incluso cuando se utiliza otro tipo de corpus, ya sean de Internet (Doyle, 2014; Huang y
cols., 2016) o recogidos por métodos més tradicionales, estos utilizan la alternancia de variables
lingiiisticas para estructurar la medida de distancia.

Sin duda, para un andlisis lingiiistico de los resultados dialectométricos se necesita usar alter-
nancias, pero ello implica, de nuevo, escoger un grupo de caracteristicas preestablecidas y, como
se sefiald en la seccion 1.1, esta operacion induce un resultado. Asi pues, una alternancia entre las
palabras “hermano”, “socio”, “parce”, “marica”, etc., para referirse a un amigo, implica la identifi-
cacion previa de dialectos en los que se produce cada una de esas variantes, y como consecuencia
la identificacion de esos dialectos dependerd de las variantes seleccionadas en la alternancia.

Aunque en otros niveles lingiiisticos, como el fonético, puede resultar necesario definir la
alternancia para poder tomar mediciones, en el nivel 1éxico es completamente posible prescindir
de un grupo de alternancias predefinidas, pues si se cuenta con la cantidad suficiente de datos,
serdn las frecuencias de uso o, alternativamente, el ranking de una palabra dentro del vocabulario
lo que determinard de manera objetiva la estructura sobre la que se medird la distancia dialectal. Por
ejemplo, si en un corpus con un vocabulario de 15 millones de palabras, las palabras “hermano”,
“socio”, “parce”, “marica”, “llave”, “primo”, etc., ocupan lugares similares en el ranking u ocurren
en contextos similares para distintos puntos de andlisis, podremos concluir con anélisis posteriores

que estas palabras forman un grupo de alternancias, pero no se requiere agruparlas previamente

para determinar un dialecto.’

"Digamos que “socio” es la palabra 1500 del ranking en Bogot4, “hermano” es la palabra 1600 en Cali y “parce” la
1000 en Medellin y, al revisar sus coocurrencias, aparecen en contextos similares.



1.3 Ideas analdgicas de la ecologia 10

1.2.5. Reduccion del analisis lingiiistico previo

Como ocurre en otras aplicaciones de lingiiistica de corpus, es posible hacer gran parte del
tratamiento inicial de los datos sin recurrir a andlisis lingiiistico, y este se puede usar mds bien en
estudios posteriores para refinar los resultados o para buscar fendmenos lingiiisticos significativos.

En el apartado anterior se ha ejemplificado esto al explicar que se puede prescindir de las
alternancias a priori. La bisqueda de esas alternancias no implica solamente un sesgo previo de
los datos, sino que ademds obliga a una revision semdntica o al menos contextual de los mismos y
requiere una justificacion lingiiistica de las caracteristicas elegidas. Por ejemplo, en Donoso y Séan-
chez (2017) se tuvieron que revisar diccionarios y otras fuentes de datos de variacion 1éxica como
VARILEX para escoger las alternancias. Por ello no seria sorprendente si los resultados reflejaran
la distribucion presentada en el mismo VARILEX. Esta técnica no difiere de la inspeccidn visual
de mapas de caracteristicas individuales, salvo en que toma los datos de un origen distinto del que
usa la fuente original, que en ese caso es VARILEX. En este sentido es un buen método para vali-
dar los datos ofrecidos por VARILEX, pero sus resultados estardn delimitados por las alternancias
ofrecidas en esa fuente.

Aunque inicialmente la reduccién del trabajo lingiiistico previo pueda parecerles a los lin-
giiistas un terreno inseguro, lo cierto es que libera a la técnica de muchos sesgos y le permite
ser mds sensible a cambios no registrados en la biografia, como, por ejemplo, fendmenos locales
particulares. En tanto menos dependa de un listado de normas lingiiisticas predefinidas, el método
puede ser empleado con mds facilidad en lenguas o variedades distintas. Si no depende de ninguna
restriccion lingiiistica asociada a una lengua o division dialectal previa, un método dialectométrico

basado en corpus podria ofrecer sus resultados para todas las lenguas del mundo al mismo tiempo.

1.3. Ideas analégicas de la ecologia

Lo que une a todos los enfoques dialectométricos, ya sea que pretendan o no ofrecer clasifica-

ciones dialectales, que trabajen con datos de atlas lingiiisticos o con corpus recogidos de Internet,
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es la busqueda de sistemas e instrumentos de medida para determinar de manera cuantitativa la
diferencia o similitud entre dos variedades lingiiisticas geogrdficamente localizadas mediante la
agrupacion de caracteristicas/rasgos lingiiisticos en sistemas de normas.

La ecologia trabaja desde hace mas de un siglo en una tarea similar: determinar la diferencia
o similitud entre dos ecosistemas basdndose en la comparacion de sistemas de caracteristicas am-
bientales y de diversidad biolégica. Uno de los enfoques empleados para ello es la identificacion
de ecotonos, zonas donde se presenta un cambio abrupto o una acumulacidn significativa de cam-
bios ambientales y bioldgicos. Un ecotono no pretende demarcar por completo los limites de un
ecosistema ni definirlo, pues los ec6logos reconocen que el cambio entre ecosistemas es mas un
proceso que una frontera y, por tanto, los ecotonos no buscan limites fijos, sino zonas de transicién
que cambian con el tiempo y los procesos ambientales.

En dialectologia se utiliza el término isoglosa para referirse a la linea que limita el 4rea
geografica donde una norma o un sistema de normas lingiiisticas es vigente; cuando el sistema de
normas coincide con aquellas que definen un dialecto, la isoglosa representa también la «frontera»
del dialecto. Pero, al igual que ocurre con los ecosistemas, los cambios entre dialectos son procesos
conducidos por factores lingiiisticos y culturales, no territorios delimitados por fronteras fijas.

Entender un dialecto en términos de proceso y no de territorio abre nuevas posibilidades para
la dialectologia. Por ejemplo, le permite utilizar mejor la evolucion de las distribuciones geogra-
ficas o los sistemas de normas que componen un dialecto para llevar a cabo estudios de cambio y
variacion lingiiistica. Un método dialectométrico basado en esta perspectiva implica replantearse el
objetivo de delimitar inicialmente los dialectos como unidades geograficamente definidas o buscar
simplemente la manera de representar distancias dialectales. En cambio, deberia buscar primero
las zonas de transicion y los fendmenos lingiiisticos que las caracterizan, de manera que puedan
ser evaluados periédicamente para que el factor temporal se sume al lingiiistico-geogréfico en la
descripcion del proceso.

En este trabajo se propone hacer ese tipo de andlisis y pasar de la delimitacion de dialectos

basada en comparacion de isoglosas y la medicién de distancias dialectales a la bisqueda de zonas
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de transicién. Dado que estd inspirado en el concepto de ecotono, hemos llamado dialectonos a
estas zonas y al tipo de anélisis para descubrirlas.

Aunque los dialectonos no ofrecen fronteras claramente delimitadas para un dialecto, pue-
den ser usados para evaluar hipétesis de distribucion dialectal, pues al comparar los mapas de
una distribucién dialectal con las zonas de transicion es posible determinar si las fronteras de la

distribucién sefialan en realidad zonas significativas de transicion dialectal.

1.4. La propuesta de este trabajo
Luego de esta revision de problemas y posibilidades se plantea la pregunta:

(Coémo conseguir un instrumento de medida dialectométrico basado en corpus 1éxi-
cos que ofrezca una medida de certeza estadistica y dependa del menor nimero posible

de pardmetros lingiiisticos, matematicos y cartograficos?

Para responder esta pregunta es necesario plantear un nuevo método dialectométrico que
trabaje sobre corpus léxicos geolocalizados y ofrezca como resultado final zonas de transicion
dialectal estadisticamente significativas.

La determinacion de zonas debe estar asociada a una magnitud que utilice el menor nimero
de pardmetros para su calculo y ofrezca una medida de confianza. Igualmente, debe ser facil de
representar en un mapa, para que sirva en procesos de comparacion y andlisis por parte de los
dialectdlogos.

Finalmente, este método debe ser probado sobre un corpus léxico geolocalizado para enten-
der sus posibilidades y limitaciones. En este trabajo, el corpus corresponde a datos recogidos de
Twitter y estd restringido al territorio colombiano.

El trabajo no pretende comparar los resultados con una distribucion dialectal previa ni ofrecer

una nueva, ya que, como se ha explicado, los resultados no son comparables. Sin embargo, al final,
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y solo a modo de ilustracion de las posibilidades, se comparardn las zonas de transicion dialectal

con un par de propuestas de clasificacion dialectal del territorio colombiano.

1.5. Contribuciones

La principal contribucion de este trabajo es el desarrollo de un método dialectométrico para
trabajo con corpus 1éxicos geolocalizados que utiliza un nimero controlado de pardmetros en el
célculo, por lo que reduce la necesidad de tratamiento previo de los datos y garantiza estabilidad
en los resultados.

El método propuesto aplica un test estadistico (Hilbert-Schmidt Independence Criterion,
HSIC, 2017) para medir la coherencia regional de las variantes lingiifsticas, de manera que ga-
rantiza que en la construccién de matrices de distancia se usen solo variables con alta coherencia,
lo que incrementa la sensibilidad a la coherencia geografica en el resto del proceso. También se
utiliza otro test estadistico (Wilcoxon Signed-rank Test, WSRT, 1945) que evalua la posibilidad de
que dos conjuntos de normas hagan o no parte del mismo dialecto. Ambos tests arrojan un valor
p de confianza estadistica que permite evaluar de manera objetiva la validez del calculo sobre un
grupo de normas y ciudades determinadas.

Finalmente, la aplicacion del método a un corpus de Twitter del territorio colombiano ofrece a
los dialectélogos un nuevo insumo de investigacion para evaluar los procesos de cambio y variacion
geografica del espafiol hablado en Colombia.

Los resultados parciales de la investigacion fueron presentados en el 190 Congreso de Lin-
giiistica Computacional y Procesamiento Inteligente de Texto (CICLING’2018), celebrado en
Hanoi, Vietnam, en marzo de 2018, en colaboracién con los profesores Sergio Jiménez, George
Duefias, Alexander Gelbukh y Johnatan Bonilla, y fueron aprobados para su publicacion en las
memorias del congreso y en una edicidn especial de Lecture Notes in Computer Science (ISSN
0302-9743, homologada A2 a nivel internacional por Colciencias en 2017) la cual se encuen-

tra en preparacion (julio 2018). La versiéon de preimpresion puede encontrarse en: https://



1.6 Organizacion del documento 14

easychair.org/publications/preprint/rcXDy en el anexo H de este Documento.
Igualmente, el cddigo Python organizado para Jupyter Notebook que fue desarrollado para
los andlisis estd disponible en GitHub en la direccion: https://github.com/amnet04/
LEM-ALEC. Este cddigo incluye un archivo docker-compose para facilitar la instalacion de todo
el software requerido en contenedores Docker.
Un segundo articulo que hace uso de HSIC junto con TEIDF fue aceptado para la 16 Confe-
rencia Iberoamericana sobre Inteligencia Artificial y serd publicado en un nimero especial de

Lecture Notes in Artificial Intelligence (ISSN 0302-9743)

1.6. Organizacion del documento

Este documento contiene siete capitulos incluyendo esta introduccién. El segundo capitulo
presenta el marco tedrico lingiiistico (secciones 2.1 a 2.4) y estadistico (secciones 2.6.1 y 2.7), asi
como el concepto ecoldgico de ecotono (seccidn 2.5), que fundamentan el método presentado y sir-
ven de base para proponer una formalizacion de dialecto (seccion 2.8) conveniente para el trabajo
con corpus. En el tercer capitulo se presentan dos antecedentes claves de utilizacion de corpus de
Twitter para andlisis dialectométricos (seccion 3.2), un articulo fundacional en la evaluacion de los
resultados de técnicas dialectométricas (seccidn ) y un articulo que introduce pruebas estadisticas
en la medicién de coherencia geogréfica de las variables (seccion 3.1.2). En el cuarto capitulo se
revisa detalladamente el problema de investigacion. El capitulo quinto presenta la metodologia. En
el capitulo sexto se presentan los resultados y en el séptimo las conclusiones y futuras perspectivas

de investigacion.



2. Marco teorico

Este trabajo se enmarca dentro de la dialectometria, disciplina lingiiistica que busca métodos
para medir y representar la variacion geografica de los sistemas lingiiisticos y los diversos tipos
de relaciones entre ellos. Por esto se hace necesario abordar dos ejes tedéricos: uno lingiiistico, que
explique y justifique la formalizacién sobre la cual se tomaran las mediciones (secciones 2.1 a 2.4);
y uno estadistico, que exponga y argumente las mediciones en si mismas (secciones 2.6.1 y 2.7).
Estos ejes se articulan a través del concepto de ecotono, tomado de la ecologia y a partir del cual
se proponen las definiciones de glosotono y dialectono (seccion 2.5).

En el eje lingiifstico se abordardn conceptos fundamentales como lengua histérica (seccién
2.1.1), norma lingiiistica (seccion 2.1.2) y diasistema (seccion 2.1.4), esenciales para la definicién
de dialecto (seccion 2.1.5) y su formalizacion (seccion 2.8). Posteriormente, se presentard una
definicion de dialectologia (seccidn 2.2) y un panorama general de la dialectometria (seccion 2.3).
Dado que este trabajo se enfoca en el andlisis de grandes cantidades de datos 1éxicos tomados de
Internet, en la seccién 2.4 se presentaran tres conceptos de lingiiistica de corpus a nivel 1éxico:
tipos y tokens (seccion 2.4.1), bolsa de palabras (seccién 2.4.2) y ley de Zipf (seccién 2.4.4).

Luego de abordar el concepto de ecotonos en la seccion 2.5, el eje estadistico explicard la
técnica para abordar la coherencia geogréfica (seccion 2.6.1) y la técnica para calcular la divergen-
cia entre pares de sistemas de normas lingiiisticas (seccion 2.7). Finalmente, en la seccién 2.8 se
presentard la formalizacién del concepto de dialecto para su utilizacién con corpus y especialmente

corpus léxicos.
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2.1. Fundamentos lingiiisticos

2.1.1. Lengua historica

En las disciplinas lingiiisticas, la palabra lengua tiene dos sentidos diferentes: uno referido al
sistema de signos y sus equivalentes escritos (lengua sistema, equivalente a la langue saussureana)
y otro que nombra una unidad idiomatica histérica (lengua histérica o idioma) (Montes, 1987, p.
29).

En su sentido de lengua sistema, la lengua puede abstraerse a partir de los hechos de habla
y analizarse independientemente de sus determinantes histdricos y sociales (Montes, 1987, p. 30).
A diferencia del sentido sistemdtico de la lengua, el sentido histdrico tiene en cuenta los factores
externos histdricos y sociales que influyen en los procesos de cambio y variacion.

En este trabajo, a menos que se indique lo contrario, se utiliza la palabra lengua en el sentido
de lengua histdrica, cuya definicion se resume en Montes (1987, p. 45) de la siguiente manera:
«Cualquier sistema comunicativo verbal histérico usado por determinada comunidad humana y

caracterizado por su plenitud funcional y su autonomia normativa.»

Caracteristicas de una lengua historica

Montes (1987, p.43) plantea las siguientes caracteristicas para una lengua histdrica:

1. Polisistematicidad: El funcionamiento real de la lengua en el habla es un juego constante de
innovacién y tradicién, norma social histdrica e iniciativa individual que hace que ninguna

lengua permanezca invariable y que en todo momento coexistan en ella diversos subsistemas.

2. Normativizacion: La coexistencia de diversas variedades, a veces enteramente heterogéneas
desde el punto de vista lingiiistico-estructural, hace necesario que exista un enlace entre ellas

para generar el todo idiomético-normativo que constituye la lengua histdrica.

3. Plenifuncionalidad: Mediante todas sus variantes, una lengua histérica debe ser capaz de

satisfacer todas las necesidades comunicativas de sus hablantes en todos los ambitos sociales.
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4. Autonomia normativa: Una lengua histérica elabora sus normas modélicas con entera au-

tonomia de otras lenguas histdricas.

Montes también incluye entre estas caracteristicas la existencia de un dialecto literario, pero para
fines de este trabajo consideramos que este solo representa la dimension normativo-prescriptiva

(ver seccion 2.1.2) de la normativizacion.

2.1.2. Norma lingiiistica

En Montes (1987, p. 27) se define la norma lingiiistica como: «la convencion tradicionaliza-
da, incluida en el sistema de reglas que hacen y mantienen la cohesion de una comunidad humanax.
Las normas lingiiisticas pueden agruparse segin sean establecidas por la comunidad de hablantes

o por instituciones artificiales de la siguiente manera:

Norma consuetudinaria o real: «Es la que se manifiesta en el funcionamiento de la lengua, como
patrén comunitario de la realizacién de las oposiciones del coédigo o sistema de

convenciones» (Montes, 1987, p. 27). Este tipo de norma se subdivide a su vez en:

= Norma funcional: La que se utiliza para establecer distinciones pertinentes en

el codigo.

= Norma formal: La que solo se mantiene por presién del grupo pero no afecta

al contenido del mensaje!.

Norma prescriptiva: «Es la explicitamente formulada y propagada por instituciones que median-

te ella pretenden mantener la unidad del idioma.»(Montes, 1987, p. 28)

En este trabajo, a menos que se indique lo contrario, la palabra norma hace referencia a

norma consuetudinaria.

'En la figura 2-1 se ilustra la distribucién de plurales con un ejemplo.
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2.1.3. Variantes, caracteristicas, rasgos y su relacion con la norma

En dialectologia la palabra variante se usa en mds de un sentido. Los mds frecuentes son:

1. Como sinénimo de variedad lingiiistica, subsistema lingiiistico o dialecto en expresiones

como: variedad/variante diafdsica, variedad/variante regional, etc.

2. Como sinénimo de rasgo o caracteristica lingiiistica, en el sentido de que es la forma que
puede presentar una norma lingiiistica en un territorio determinado, es decir, el valor que
puede tomar una variable lingiiistica. Por ejemplo, si la realizacién de plurales en un dialecto
particular del espafiol toma la forma -s de entre el posible sistema de normas (-s, -es, flexion

interna), se dird que ese dialecto usa la variante -s.

3. Como sin6nimo de norma lingiiistica cuando esta esta definida por un rasgo. Por ejemplo, en
el mismo territorio del ejemplo anterior se dird que la variante -s es la norma de construccién

de los plurales.

En este trabajo se usard la palabra variante indistintamente en los tres sentidos y se utilizardn las

palabras rasgos, caracteristicas o normas cuando se pueda presentar una confusion.

2.1.4. Diasistema

Un diasistema es la estructura general que engloba a los sistemas parciales que componen
una lengua. En cada variedad, el diasistema adoptard una forma especifica. Montes (1987, p. 38)

lo aclara con el siguiente ejemplo:

El diasistema del espafiol posee la oposicion de nimero (singular-plural) en el nombre,
la que se realizard en unos dialectos por la adicion de -s, -es, en otros con el morfema
cero en el nombre y en otros por flexion interna. Al describir el diasistema de una
gramdtica general del espafiol habria que mencionar la oposicién funcional del nimero

y las varias formas en las que se realiza en los distintos dialectos.
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El concepto de diasistema permite entender como la polisistematicidad de una lengua se articula a

partir de su normativizacion, permitiendo la plenifuncionalidad y la conservacién de unidad en la

diversidad?.

209

2 209
PLURAL DE PIE i

PLURAL DE PIE

(a) Isoglosa morfema 0 (pie) (b) Isoglosas -s(linea punteada negra)/-eses(linea puntea-
da roja) (pie/pieses).

Figura 2-1.: Distribucion de las realizaciones del plural de pie en el territorio colombiano segun
el ALEC (Departamento de Dialectologia del Instituto Caro y Cuervo, 1981, Tomo 6,
Léamina 233, mapa 209).

Tipos de subsistemas que componen un diasistema

Dependiendo de la naturaleza de las condicionantes que modifican a las formas lingiiisticas

en un susbsistema, estos se pueden agrupar de la siguiente manera:

ZPara visualizar el concepto, la figura 2-1 muestra las realizaciones del plural de pie en Colombia.
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(a) Subsistemas o variedades diafasicos: Son aquellos donde el condicionante de la variacion en
las formas lingiiisticas es la situacion en la que se usa la lengua, por ejemplo en una reunién

de amigos, en un rito religioso, en la academia, etc.

(b) Subsistemas o variedades diastraticos: Son aquellos donde el condicionante de la variacién
en las formas lingiiisticas es de carécter social, por ejemplo el género del hablante, su forma-

cién académica, el circulo social que lo rodea, etc.

(c) Subsistemas o variedades diatépicos: Son aquellos donde el condicionante de la variacion

en las formas lingiifsticas es de cardcter ambiental, especialmente geografico.

2.1.5. Dialecto

En lingiiistica, la palabra dialecto tiene varios sentidos y usos; algunos incluso consideran la
subordinacién politica de una variedad lingiifstica con respecto a otra>. Pero el uso més frecuente
y que es pertinente a este trabajo es el que lo considera equivalente a variedad diatdpica, es decir,
los dialectos son aquellos subsistemas donde la variacién de las formas lingiiisticas depende de la
localizacion geografica.

Este uso no niega que dentro de cada subsistema diatdpico existan subsistemas diafdsicos
y diastrdticos, ni que un dialecto pueda agruparse a su vez en subsistemas diatopicos mayores o
dividirse en subsistemas diatépicos menores. De ahi que en dialectologia sea frecuente proponer
clasificaciones dialectales en términos de superdialectos, dialectos, subdialectos, hablas locales,

etc. Una definicion util a los propositos de este trabajo es dada por Montes (1987, p. 50):

‘Variedad parcial de un complejo lingiiistico considerado como auténomo para objeto
del andlisis de tal complejo’. Asi se parte de un conjunto que se supone unitario aunque
sea solo para los fines del andlisis ... y se llama dialectos a las partes de ese conjunto
que, compartiendo una porcién bésica de la estructura lingiiistica (mayor o menor), se

individualizan por ciertos caracteres diferenciales.

3Por ejemplo la conocida cita de Max Weinreich: «Una lengua es un dialecto con ejército y marina».



2.2 Dialectologia 21

Aunque esta ultima definicién no tiene en cuenta el cardcter diatdpico, permite justificar el
uso de dialecto que se hard en este trabajo, que identifica un dialecto con un habla local, restringida
de hecho a un solo punto geogréfico de andlisis. Ademds permite sefialar que el conjunto unitario
que servird de base para delimitarlos es la variedad de espafiol hablada en el territorio colom-
biano. Igualmente facilita realizar una formalizacién (seccion 2.8) para definir una metodologia de

comparacion cuantitativa.

2.2. Dialectologia

Montes (1987, pag. 71) define la dialectologia como «El estudio de la articulacién de las nor-
mas dentro de un sistema lingiiistico-normativo auténomo». Esta definicion integra el estudio de
todo el diasistema, incluyendo los subsistemas diafasicos y diastraticos, pero en el presente trabajo
y en los esfuerzos generales de la dialectometria el foco se centra en los subsistemas diatdpicos,
por lo que en este trabajo se asumird unicamente el interés diatopico de la dialectologia.

Este interés particular por lo diatépico puede verse, por ejemplo, en el esbozo histérico de
la dialectologia presentado en Montes (1987, p. 74 a 83), donde, luego de una exposicion de los
precursores, un segundo apartado presenta la historia de la geografia lingiiistica, siendo la conexion
entre las dos (dialectologia y geografia lingiiistica) el interés por el estudio de las hablas locales y

la representacion geogréfica de las mismas.

2.3. Dialectometria

El término dialectometria fue acufiado por Jean Séguy a principios de los afios setenta para
identificar una disciplina dedicada a la bisqueda de técnicas cuantitativas para determinar la seme-
janza entre dialectos. A Séguy le preocupaban las formulaciones poco formalizables del problema
de determinar la diferencia o distancia dialectal entre dos hablas locales. En Séguy (1971) nos dice

que el problema solo puede ser resuelto si se encuentra una manera numérica de plantearlo.
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2.3.1. Atlantometria vs Dialectometria Basada en Corpus

Dado que hasta hace una década el acceso a datos lingiiisticos solo era posible por recolec-
cién directa, las principales técnicas dialectométricas se centraron en el uso de estos materiales
para realizar sus estudios. Con el Atlas Lingiiistico de Francia (ALF), Jules Gilliéron instaur6 una
tradicion particularmente fértil de creacion de atlas lingiiisticos en lenguas romances. La escuela
dialectométrica de Salzburgo, encabezada por Hans Goebl, ha aprovechado particularmente estos
atlas depurando las técnicas de Séguy para trabajar con ellos. De ahi que en Goebl (1993) se afirme
que su vision de la dialectometria deberia ser llamada mds bien atlantometria.

Este nombre queda justificado al examinar el principal aporte de la escuela de Salzburgo:
la cadena dialectométrica. En ella se exponen detalladamente los pasos necesarios para convertir
la realidad lingiiistica de un territorio en atlas lingiiisticos y luego en productos dialectométricos
como mapas de similitud, dendrogramas dialectales, etc.

En el procedimiento sugerido por Goebl (ver figura 2-2) podemos apreciar en primer lugar
una separacion entre la realidad geolingiiistica empirica y su representacion en atlas lingiiisticos.
La conexidn entre los dos estd articulada por los métodos geolingiiisticos empleados en la reco-
leccién de los datos y su representacion en mapas lingiiisticos. Esta fase no hace parte del proceso
atlantométrico en si mismo y, por tanto, el proceso asume que los atlas reflejan la realidad lingiiis-
tica del territorio que representan.

Sin importar cudntas normas lingiiisticas recoja un atlas, su nimero es finito y al hacer célcu-
los con esos datos se pueden emplear técnicas estadisticas que trabajen con universos y no con
muestras. De ahi que la atlantometria no se preocupe en determinar el nivel de confianza estadisti-
ca de sus mediciones.

Cuando las fuentes de datos no son atlas sino corpus, la medida de confianza se hace indis-
pensable y se requiere modificar bastantes pasos del proceso dialectométrico para sacar el maximo
provecho de los datos.

En primer lugar hay que considerar que los métodos de recoleccién hardn parte del proceso
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Proceso dialectométrico de la escuela
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Figura 2-2.: Diagrama del proceso dialectométrico de la escuela de Salzburgo. Adaptado de Goebl
(1993).
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dialectométrico y que esta recoleccion, asi como los pasos posteriores, deberd lidiar con los dos
puntos expuestos por Doyle (2014) que fueron explicados en la Introduccion de este trabajo: la
ausencia de evidencia negativa y la inversion sobre el control de los metadatos.

En segundo lugar hay que considerar que las caracteristicas particulares, el volumen y el
formato de los datos no permiten jerarquizar de manera tan simple los rasgos lingiiisticos ttiles
ni por su distribucién geogréfica ni por la clasificacion lingiiistica que los investigadores puedan
darle a un grupo de normas.

En la seccion 3.2 se presentard un par de ejemplos que ilustran como se lidia actualmente
con el problema particular de la jerarquizacion de rasgos a nivel lingiiistico, y en la seccién 2.6.1
se presentara el método para abordar la jerarquizacion geogréfica en este trabajo.

Uno de los logros del método dialectométrico planteado en este trabajo es que permite pres-
cindir en gran medida de la jerarquizacidn lingiiistica de los datos en los pasos de recoleccion y
célculo. Con esto se reduce la variacion de los resultados que ocurre como consecuencia de los

criterios lingiiisticos y libera al método de la dependencia de un grupo de normas predefinidas.

2.3.2. Instrumentos basicos de las medidas dialectométricas
2.3.2.1. Tablas de caracteristicas

El primer acercamiento de Séguy fue la transformacién en tablas de los mapas de los atlas
lingiifsticos*. Esas tablas representaban la presencia o ausencia de las variantes lingiifsticas aso-
ciadas a una variable. Supongamos, por ejemplo, que el mapa da cuenta de las formas posibles
del plural de la palabra pie en espafiol colombiano («pie», «pies», «pieses») en cuatro ciudades
cualesquiera. La tabla 2-1 muestra esa representacion.

En este caso, 1 representa la presencia y 0 la ausencia, pero en general se puede utilizar
cualquier valor que permita identificar la diferencia. Si el dialecto dependiera solamente de este

grupo de caracteristicas, esta tabla seria suficiente para determinarlo. Pero supongamos que ademas

“Inicialmente su propia obra, el Atlas Lingiifstico de Gascofia.
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ciudad/variante | Pie | Pies | Pieses
Cl 1 0 0
C2 0 1 0
C3 0 0 1
C4 1 1 1

Tabla 2-1.: Ejemplo 1 de tabla de caracteristicas.

tenemos en cuenta las posibles variantes para la realizacion de la /s/ final ([s],[h],[@]). La técnica

consiste simplemente en ampliar la tabla adicionando las variables requeridas:

ciudad/variante | Pie | Pies | Pieses | [s] | [h] | [0]
Cl1 1 0 0 1 0 0
C2 0 1 0 0] 0 0
C3 0 0 1 0 1 0
C4 1 1 1 1 0 0

Tabla 2-2.: Ejemplo 2 de tabla de caracteristicas.

En el trabajo con corpus 1éxicos, la medida ideal no es la presencia/ausencia de una variable
sino su frecuencia de aparicion. Como es de esperar que los subcorpus correspondientes a cada ciu-
dad no tengan el mismo tamaio, la frecuencia ademds debe presentarse de una forma normalizada,

ya sea como frecuencia relativa o como posicion en un ranking (ver tabla 2-3).

ciudad/variante | Pie | Pies | Pieses | [s] | [h] | [0]
Cl 1 3 4 1 1 4
C2 4 1 3 21 3 1|25
C3 3 2 1 314 125
C4 2 4 2 4 | 2 1

Tabla 2-3.: Ejemplo 2 de tabla de caracteristicas ranqueadas.

2.3.2.2. Medidas de similitud y diferencia

Existen muchas consideraciones posibles para calcular las similitudes o diferencias entre

un grupo de variantes lingiifsticas. A continuacién presentamos un caso simple que consiste en
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comparar cada variante por separado, registrando una similitud si la variante tiene el mismo valor

de presencia/ausencia en las dos ciudades y una diferencia en caso contrario. Por ejemplo, entre

ClyC4:
Ciudad/Variante Pie | Pies | Pieses | [s] | [h] | [0]
C1 1 0 0 1 0 0
C4 1 1 1 1 0 0
similitud/diferencia | sim | dif dif sim | sim | sim

Tabla 2-4.: Caso simple de célculo de similitud y diferencia. Aqui tendriamos 4 similitudes y 2
diferencias entre C1 y C4.

Coidentidades, codiferencias y su utilidad en el trabajo con corpus

En dialectometria, los valores de similitud correspondientes al nimero de variantes com-
partidas entre dos ciudades son llamados coidentidades (COIs) y los valores correspondientes al
nimero de variantes que no se comparten son llamados codiferencias (CODs).

Como en el trabajo con corpus el valor de cada variable serd alguna forma de su frecuencia
de aparicion, estos valores no son particularmente utiles. Solo se presentan aqui porque permiten
entender como se construyen las medidas de distancia dialectal en dialectometria tradicional. El
trabajo con corpus requiere mas bien una técnica que permita determinar la similitud o diferencia
entre las distribuciones de frecuencia de todo el conjunto de variantes registradas. Ese método serd

expuesto en la seccion 2.7.

Modificadores de COIs y CODs
Taxacion lingiiistica y distancias de edicion: Se podrian considerar factores lingiiisticos que
modificaran el valor de la COI o COD, resaltando el peso que cada variable tiene dentro del sistema
lingiiistico. Por ejemplo, la variable mds cercana a la norma prescriptiva, digamos «pies», podria
valer mds o menos que las otras, resaltando el valor dialectal de aquellas. También se les podria
dar més peso a los fendmenos fonéticos que a los morfolégicos o asumir que dos palabras con

etimologia comun estdn mds cercanas que las que no la tienen, etc.
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A este tipo de ponderacién de las variables en dialectometria se le llama taxacién® y a cada
uno de los rasgos individuales o agrupados en normas a los que se asigna un valor se le denomina
taxat. Como cada uno de ellos tiene una distribucion geografica determinada, la palabra taxat se
refiere simultdneamente al rasgo lingiiistico y al drea geogréfica que le corresponde.

La medicion dialectométrica basada en taxacion es caracteristica de la escuela de Salzburgo.
Goebl (2010) la contrasta con otra escuela mas cercana a las técnicas de lingiiistica computacional:
el enfoque de Groningen, que en lugar de criterios lingiiisticos usa medidas de distancia de edicidn,
como la distancia de Levenshtein®.

Para ilustrar los conceptos, supongamos que tenemos el conjunto «pie», «pieh», «pies» y
«pieses», y tenemos certeza de que la diferencia entre «pie», «piej» y «pies» es solamente foné-
tica. Si nuestro estudio dialectal le da prioridad a lo fonético, las variantes [piej] y [pie] deberian
asociarse con un valor mayor por reflejar distintas formas de realizacién de la /s/ final.

También tendriamos la posibilidad de considerar el fendmeno morfolégico que da como
resultado dos formas distintas para el plural: -s y -ses. En este caso las variantes «pie», «pies»,
«pieh» serfan representantes de la norma que utiliza -s para marcar plurales y su complemento
paradigmatico seria «pieses».

Asi, este grupo de cuatro palabras puede agruparse en dos taxats diferentes: uno fonético
y uno morfoldgico. Si en el grupo se incluyera ademads la palabra «patas», tendriamos un taxat
etimolégico. Todos estos taxats podrian ser parte del mismo proceso dialectométrico a la vez, y el

valor que se le darfa a cada rasgo en cada uno de los faxats dependeria del criterio del lingiiista.

Ponderacion por extension geografica En la Introduccion y otros apartados de este trabajo
se ha dicho que uno de los problemas de los métodos dialectométricos es que no tienen en cuenta
las variables geograficas durante el cdlculo de sus medidas. Sin embargo, si se usa una medida para

relacionar al menos la magnitud de la extension geografica de una variable. Esta medida podria

S(Clasificacién numérica, término tomado de la biologia.
®La distancia de Levenshtein consiste en calcular cudntas pulsaciones de teclado se requieren para transformar una
palabra en otra.
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denominarse valor ponderado’ y consiste en asignar a cada palabra una cantidad proporcional al
numero de ciudades en las que aparece. Por ejemplo, si la palabra «pieses» aparece en 10 ciudades

de 100, su valor ponderado seria de 10/100 = 0,1.

2.3.2.3. Medidas y tablas de distancia dialectal

Definir la diferencia entre dos dialectos implica elegir qué los distingue: las similitudes, las
diferencias, o una combinacién de ambas. Si el dialectélogo considera suficientes las similitudes
o las diferencias, le bastara con construir una tabla de ciudades contra ciudades donde registre las
COlIs o las CODs en cada interseccion. Si considera que la distancia entre dialectos estd definida
por las dos al mismo tiempo, requiere de una medida que combine los dos valores. Existen muchas
medidas de este tipo, pero para ilustrar cémo pueden crearse se presenta la mas utilizada por la

escuela de Salzburgo, el Valor de Identidad Relativa (RIV por sus siglas en inglés):

(2-1)

RIVj = 100 ( LCOI(0) >

Y COI(i) jx + Y. COD(i) jx

Donde j y k representan el par de ciudades para el que se calculard la distancia, e i la variante
sobre la cual se hace el cdlculo. Como se puede apreciar en la ecuacidn, cuanto menor sea el
nimero de diferencias, tanto mayor serd el RIV, siendo 100 su valor mdximo en caso de no existir
ninguna diferencia.

Para ilustrar recordemos los valores que obtuvimos para C1 y C4 en el ejemplo presentado

en la tabla 2-4: 4 similitudes y 2 diferencias. En este caso el RIV para esas dos ciudades seria:

4
RIV, =100 —— ] =66,7 2-2
C1,C4 <4+2> , (2-2)

En la bibliograffa no se la menciona directamente, pero se usa para calcular el Valor de Identidad Ponderada, que
se presentard en la siguiente seccion.
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Repitiendo el procedimiento con todas las ciudades tendriamos la matriz de distancias que se
muestra en la tabla 2-5. Como la tabla de distancias se basa en una medida de identidad, los valores
méximos indican mayor proximidad. En la diagonal podemos ver que 100 indica la identidad
absoluta. Los dialectos mds cercanos son C1 y C4, con un valor de 66,7, y los mds distantes son

C1 y C3 con un valor de 33,3.

Cl| C2| C3| C4
Cl| 100 | 50 | 33.3 ]| 66.7
c2| 50,100 50| 50
C3|333| 50| 100 | 50
C4166.7| 50| 50| 100

Tabla 2-5.: Matriz de distancias (identidad) basada en los datos registrados en la tabla 2-2 y cal-
culadas con RIV.

2.3.3. Resultados de un proceso dialectométrico

Como se sefal6 en la Introduccién (ver 1.1), existen al menos dos visiones de lo que debe
ofrecer un proceso dialectométrico: clasificaciones dialectales basadas en todas las caracteristicas
lingiiisticas registradas en los datos (Nerbonne y Kleiweg, 2007), o bien patrones de alto rango cla-
sificatorio por medio de la combinacién numérica de muchos patrones de bajo rango clasificatorio.
(Goebl, 1993).

En cualquiera de los dos casos, los resultados de un proceso dialectométrico se presentan
en forma de tablas de distancia, mapas y dendrogramas. Las tablas de distancia son el insumo de
andlisis basico que permite la creacién de mapas y distribuciones, pero para casos sencillos, como
el presentado en los ejemplos de este capitulo, son una herramienta de andlisis directa.

Los dendrogramas son utilizados junto con los mapas de coropletas para mostrar la infor-
macion sintetizada de manera visual. Este tipo de mapas muestra las distribuciones dialectales
resultantes del método. Para conseguir que las tablas de distancia muestren una distribucién dia-

lectal, se utilizan métodos de agrupamiento (clustering) que permiten asignar cada punto estudiado
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a un grupo. Con esta informacién se selecciona un color para cada grupo y las coropletas de cada
grupo se rellenan con ese color.

Los mapas de coropletas también son usados para representar las distancias dialectales con
respecto a un punto de estudio especifico. En este caso se selecciona una escala de colores que
represente la distancia y las coropletas de los otros puntos se rellenan con el color correspondiente.

Finalmente, se puede representar un andlisis interpuntual de los datos, es decir, mapas que
representen la relacion dialectal entre parejas de puntos. Los dos mds usados en dialectometria son
los mapas de panal de abejas y los mapas de haz de rayos. Los mapas de panal de abejas muestran
los limites de un taxat y los mapas de haz de rayos permiten analizar relaciones dialectales entre
puntos no contiguos.

Para los mapas de coropletas y los mapas de panal de abejas, los territorios estudiados utilizan
Teselaciones de Voronoi, que consisten en determinar puntos centrales y trazar lineas equidistantes

aellos. En la figura 2-3 se pueden ver ejemplos de estos tipos de mapas, tomados de Goebl (1993).

2.4. Lingiiistica de corpus a nivel léxico

2.4.1. Palabras en lingiiistica de corpus: Tokens y Tipos

La definicién de palabra en lingiiistica es un tema controvertido porque se pueden considerar
varias formas de definir una palabra dependiendo del nivel de andlisis, desde el fonético-fonolégico
hasta el semdntico. La lingiifstica computacional y la lingiiistica de corpus, que regularmente tratan
con representaciones escritas de la lengua, usan la nocién de palabra grafica, introducida por
Henrry Kucera y Nelson Francis en su articulo de 1967 Computational Analisys of Present Day
Ametican English.

Manning y Shiitze (1999, p. 125), citando a Kucera y Nelson Francis, definen la palabra grafi-
ca como una cadena continua de caracteres alfanuméricos con un espacio a cada lado; estos pueden

incluir guiones y apdstrofos, pero ningin otro signo de puntuacion. Luego de esta definicion los
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Figura 2-3.: Ejemplos de tipos de mapas dialectométricos tomados de Goebl (1993). Arriba a la
izquierda: mapa de similitud; el punto de comparacién aparece en blanco. Arriba a la
derecha: mapa sintético de distribucion dialectal. Abajo a la izquierda: mapa de panal
de abejas. Abajo a la derecha: mapa de haz de rayos.
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autores pasan a aclarar que el tema no es tan sencillo y que de todas maneras en cada caso se deben
establecer reglas para incluir o excluir casos como los emoticones creados con signos de puntua-
cion («:0, :(, :’(», etc.), las cantidades monetarias ($1000, £200, etc.), o las formas ortosimbdlicas
de representar algunos nombres de compaiiias o conceptos (Micro$oft, Clnet, .net, etc.).

En cada investigacion, y dependiendo de las caracteristicas del corpus y su formato, se hace
necesario definir una serie de reglas para filtrar las palabras graficas que interesan de las que no. A
este proceso se le llama tokenizacion y a las palabras obtenidas se les llama fokens.

Al tokenizar un texto cada token puede repetirse varias veces, pero en muchos casos es con-
veniente contar el nimero de rokens distintos sin tener en cuenta la repeticion. A cada grupo de
cadenas que comparten los mismos caracteres se le denomina tipo. Si tenemos, por ejemplo, el

siguiente texto:
«El hijo de rana, Rinrin renacuajo, sali6 esta mafiana muy tieso, muy majo.»

Tendriamos 13 tokens, pero solo 12 tipos, porque la palabra/tipo «muy» se repite dos veces.
Entonces, «palabra» en lingiiistica de corpus puede ser sinénimo de «palabra grafica», «token» o
«tipo», segun el contexto. En este trabajo se empleard indistintamente.

En la descripcidn del corpus, cuando se haga referencia a «ntimero de palabras», se estard
hablando en términos de fokens, es decir, la cantidad total de palabras sin agrupar. Cuando se haga

referencia a «vocabulario», se estard hablando de tipos, es decir, el nimero de palabras diferentes.

2.4.2. Modelo de bolsa de palabras, clasificacion textual y dialectometria

El término bolsa de palabras (Bag of Words) fue introducido en Harris (1954). Harris exponia
la idea distribucional de Bloomfield segin la cual el significado no es necesariamente la explica-
cién dltima de muchos fendmenos lingiiisticos, y que si no nos conformamos con la explicacion
semantica, descubriremos que muchos de ellos tienen una regularidad formal. En el curso de esa
explicacién, muestra como la aparicidn de ciertas palabras determina, aumenta, restringe o elimina

la posibilidad de que aparezcan otras. En ese sentido, dice Harris, el lenguaje no es simplemente
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una bolsa de palabras, sino un mecanismo en el que las decisiones acerca de qué nueva palabra es
posible usar dependen de las decisiones que se hayan tomado antes.

Los lingiiistas computacionales y de corpus notaron que, si bien la idea de una bolsa de pa-
labras no resulta muy util para modelar una lengua, sirve bastante bien para representar textos,
especialmente cuando el propdsito es clasificarlos. La tarea de clasificar textos consiste en encon-
trar una serie de caracteristicas compartidas por los que pertenezcan a determinada categoria. Si
se asume que cada una de las caracteristicas es independiente de las otras, es decir, que ninguna

determina la aparicién de otra®, se tiene un modelo de bolsa de palabras.

renacuajo 3

>

- .. )

= hijo B oS,
rinrin el >
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9 de v ey
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Figura 2-4.: Bolsa de palabras del texto: «el hijo de rana rinrin renacuajo salié esta mafiana muy
tieso, muy majo».

Se llamé al modelo «Bolsa de Palabras», inicialmente por referencia a Harris, pero también
porque la caracteristica textual mds sencilla de analizar sin un profundo andlisis lingiiistico previo
es el vocabulario en comun, esto es, las palabras compartidas entre los textos. Tanto en la version
de Harris como en la de la lingiiistica computacional, la idea de «bolsa» indica que, como las
caracteristicas a analizar se consideran independientes unas de otras, su orden no importa. Se
puede imaginar que de cada texto se recortan una a una todas las palabras y se introducen en una
bolsa. Si luego se saca una palabra al azar, determinar la probabilidad de que salga una palabra
especifica dependeria tinicamente de la cantidad de veces que esa palabra se haya repetido en el

texto. En la tarea de clasificacién podriamos decir que dos textos pertenecen a la misma categoria

8 A esta suposicién en aprendizaje de maquina se le llama Suposicién Bayesiana Ingenua.
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si la probabilidad de sacar una palabra determinada de sus bolsas de palabras es suficientemente
similar.

Esto no quiere decir que un modelo de bolsa de palabras se restrinja a las palabras, ni que
se restrinja aun al lenguaje. De hecho, el modelo es muy utilizado en clasificacion de imagenes.
Para que un modelo de clasificacion sea llamado bolsa de palabras, basta con que cada elemento
a clasificar sea representado por un conjunto de caracteristicas que puedan ser consideradas inde-
pendientes entre ellas, por ejemplo, la cantidad de pixeles con un color determinado, la cantidad

de dngulos rectos, etc.

2.4.3. Espacios vectoriales, clasificacion de textos y dialectometria

La dialectometria ha trabajado desde el inicio buscando formas de agregar caracteristicas
individuales, por lo que no es de extrafiar que haga uso permanente del modelo de bolsa de palabras.
Como su objetivo es medir, convierte esos modelos en vectores, es decir, asocia cada caracteristica
con una magnitud y la ubica en un espacio que permite medir distancias entre ellas. Las tablas 2-2
y 2-5 son ejemplos de esto.

La medicién de distancias entre grupos de caracteristicas es el paso principal en cualquier
tarea de clasificacion automatica, incluida la clasificacion de textos. Por eso tampoco es extrafio
que las principales medidas de distancia como el RIV o la similaridad coseno sean usadas a la vez
en clasificacion de textos y en dialectometria.

Como al trabajar con corpus lo mds comun es usar la frecuencia de aparicién de una ca-
racteristica en un grupo de documentos, trabajos recientes, como Jimenez, Duefias, Gelbukh,
Rodriguez-Diaz, y Mancera (2018), introducen en el estudio dialectal técnicas de clasificacion tex-
tual como «Frecuencia de término - Frecuencia inversa de documento» (TE.IDF, por sus siglas en
inglés), famosa por ser actualmente una de las mds utilizadas para mineria de datos y recuperacion
de informacién en motores de busqueda de Internet.

En este trabajo se presenta una técnica para determinar la coherencia regional de una variable,
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pero no se identifica a qué region pertenece. El trabajo de Jimenez y cols. (2018) permite relacionar
cada caracteristica lingiiistica con la regién donde es mas frecuente. Esto es posible porque TE.IDF
establece una relacion entre la frecuencia de aparicion de una caracteristica y cierto grupo de
documentos. En este caso, al agrupar los mensajes de Twitter por ubicacién geografica se puede

determinar qué palabras son mds frecuentes en cada grupo geografico.

2.4.4. Leyde Zipf

En lingiiistica es frecuente buscar la explicacion a muchos fendmenos, desde articulatorios
hasta semdnticos y sintdcticos, basdndose en el principio del minimo esfuerzo. Este principio dice
que la gente actia de manera que se minimice su tasa promedio probable de esfuerzo a largo plazo,
lo que no implica necesariamente reducir el esfuerzo inmediato (Manning y Shiitze, 1999, p. 23).

En un modelo de comunicacién hablante-oyente, por ejemplo, se asume que ambos tratan
de minimizar su esfuerzo de manera simultinea manteniendo la intercomprension. Suponiendo
que estdn resueltos todos los problemas fonético-fonoldgicos, sintdcticos y pragmaticos entre los
participantes, solo debemos modelar el comportamiento del vocabulario. Hablante y oyente de-
ben compartir una buena porcién de vocabulario, pero no es necesario que tengan exactamente el
mismo repertorio léxico. El hablante conservara su esfuerzo 1éxico sacandole el mdximo provecho
al vocabulario mas pequefio que le permita transmitir su idea y el esfuerzo del oyente se reduciré
si existen muchas palabras individualmente més raras que permitan precisar los mensajes hacién-
dolos menos ambiguos. Al poner a competir estas dos necesidades, se puede concluir que en un
mensaje suficientemente largo habrd un inventario pequefio de palabras frecuentes y uno muy largo
de palabras poco frecuentes (Manning y Shiitze, 1999).

Zipf (1949) descubri6 un principio empirico que parece demostrar esa hipotesis. Analizan-
do grandes colecciones de textos, descubrié que al listar las palabras (tipos) de los documentos,
ordenadas por su frecuencia de aparicidn, se podia establecer una relacién entre la posicion de la

palabra en la lista y su frecuencia, lo que hoy conocemos como ley de Zipf.
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focl 2-3)
En otras palabras, existe una constante k tal que:

fr=k (2-4)
Palabra f r fxr Palabra f r fxr
de 10620233 1 10620233 gente 318844 100 31884400
que 10020172 2 20040344 peor 113802 250 28450500
la 7036656 3 21109968 farc 58747 500 29373500
y 6540278 4 26161112 reina 37012 750 27759000
el 6010208 5 30051040 bailar 26376 1000 26376000
a 5975960 6 35855760 propdsito 9340 2500 23350000
no 5611544 7 39280808 alvaro 4005 5000 20025000
en 5097979 8 40783832 citas 17617500 7500 20025000
me 3943606 9 35492454 paez 1586 10000 15860000
es 3861171 10 38611710 multisala 1 1000000 1000000

Tabla 2-6.: Evaluacién empirica de la ley de Zipf en el corpus de Twitter de Colombia para los
afnos 2010 a 2016. Muestra del consolidado total.

La tabla 2-6 muestra la evaluacion de la ley de Zipf sobre una pequefia muestra del corpus
utilizado en este trabajo. Se puede ver como, a pesar de que la ley no se cumple totalmente, si
existe una tendencia en los valores de f.r. Al graficar los valores para todo el territorio colombiano
y las cuatro ciudades mds importantes (ver figura 2-5), podemos apreciar que en todos los casos la
curva f.r se acerca a una linea recta, sobre todo para los valores intermedios y parte de los valores
de baja frecuencia.

Investigadores posteriores han refinado la ley, notando que, si bien es una buena aproxima-
cién al comportamiento general de la curva, resulta muy poco precisa para colecciones particulares

de texto. El aporte mds conocido en este sentido es el de Benoit Mandelbrot: f = P(r+p) 2, que



2.4 Lingiiistica de corpus a nivel 1éxico 37

10° X X X X i
' 3 3 eoe Total
sl . _____ __________________ ___________________ eee Barranquilla ||
¢ § § Bogota
e m‘" |e®e Cali
10 | | | Medellin |1

10° | T b N S R

Frecuencia

107} | ; O\ T— SE—

w0 f ——h>—, N N —
100 e —_— T ——
10_1 1 LO L1 L2 L3 i4 5
10° 10 10 10 10 10 10
Ranking

Figura 2-5.: Gréfica frecuencia/ranking en escala logaritmica para el total y las cuatro ciudades
mads importantes del corpus de Twitter de Colombia para los afios 2010 a 2016.
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permite ajustar la relaciéon con mayor precision agregando los parametros P, By p, que dependen
del texto especifico al que se aplican.

Si bien en procesamiento de lenguaje natural la ley de Zipf ya no se ve como una forma
ideal de caracterizar una lengua, fue la pionera en el estudio de otros principios empiricos que
relacionan diferentes aspectos de la lengua con la frecuencia de uso de una palabra y, por ende,
con su ranking en una coleccion de textos. En nuestro caso, por ejemplo, se utiliza la Prueba de
Rangos con Signo de Wilcoxon para evaluar la hipétesis de que dos hablas locales correspondan a
un mismo dialecto, y en caso de no corresponder, la diferencia entre la distribucion de los rankings

pareados nos mostrard la divergencia existente entre las dos hablas locales.

2.5. Ecotono

En ecologia el término ecotono denota el drea que divide a dos ecosistemas adyacentes.
Resulta util para este trabajo, ya que para la delimitacion de ecotonos se recurre a la seleccion,
agrupamiento y cuantizacién de un grupo de caracteristicas ambientales y bioldgicas que revelan
zonas de tensidén o cambio entre dos ecosistemas. Esto puede asimilarse a la tarea que pretenden
ejecutar con las variedades dialectales la dialectologia y especialmente la dialectometria. En este
trabajo el concepto ecotono se utiliza para modelar por analogia los conceptos de dialectono y glo-
sotono. Con esta analogia no se pretende proponer ni negar un vinculo entre la lengua y el entorno
biolégico en que habitan los hablantes, ni sugerir que los dialectos son asimilables a entidades
bioldgicas.

Hufkens y cols. (2009) presentan una revision de diversas definiciones propuestas para el
término ecotono, de las cuales tres son pertinentes al presente trabajo y cuyas traducciones se

presentan en la siguiente tabla:
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Autor Definicion
Livingston (1903) Linea que conecta puntos de cambios acumulados o
abruptos.

Holland, Risser, y Nai- Zona de transicién entre sistemas ecolégicos adya-

man (1991) centes, con un conjunto de caracteristicas definidas de
forma unica por escalas de espacio y tiempo y por la
intensidad de las interacciones entre sistemas ecold-
gicos adyacentes.

Hufkens y cols. (2009) Zona de interaccion ambientalmente estocastica entre
sistemas ecoldgicos con caracteristicas definidas en el
espacio y el tiempo, por la fuerza de la interaccién y

sus procesos de conduccion.

Tabla 2-7.: Definiciones de ecotono.

Como se puede observar en la tabla 2-7, existen dos diferencias basicas entre la primera
definicién (Livingston, 1903) y las dos restantes (Holland y cols., 1991; Hufkens y cols., 2009).
La primera de ellas es que Livingston (1903) define el ecotono como una linea fronteriza, mientras
que Holland y cols. (1991) y Hufkens y cols. (2009) lo definen como una zona fronteriza. La
segunda es que Holland y cols. (1991) y Hufkens y cols. (2009) consideran a los ecotonos como
procesos multidimensionales en los que el tiempo, el espacio y la interaccion de diversos factores
ambientales conforman una unidad indisoluble.

La adaptacion del concepto ecotono a la lingiiistica fue propuesta por Luebbering (2013),
quien plante6 hacer la analogia entre ecosistema y lengua en la definicion propuesta por Holland

y cols. (1991) (ver tabla 2-7) y llam6 lenguatono® a este nuevo concepto.

9 Linguatone en el original en inglés.
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Dado que la definicién de Holland y cols. es multidimensional y orientada a identificar una
zona, Luebbering (2013) afirma que «ni los ecotonos ni los lenguatonos son correctamente repre-
sentados por lineas», pero, dado que para ciertas etapas de este trabajo es conveniente la definicion
de Livingston (1903), se proponen dos conceptos diferentes, asigndndole al primero la definicién

de Livingston (1903) y al segundo la definicion de Hufkens y cols. (2009).

2.5.1. Dialectonos y glosotonos

Siguiendo la sugerencia de Luebbering (2013), el presente trabajo utiliza el concepto de
ecotono aplicado a la lingiiistica, pero no para identificar zonas de tension entre lenguas sino entre
dialectos. Por eso se propone el término dialectono en lugar de lenguatono y se definiré a partir de

Hufkens y cols. (2009) como:

«Una zona de interaccion ambientalmente estocdstica entre variedades lingiiis-
ticas, con caracteristicas definidas en el tiempo y el espacio, por la fuerza de la

interaccion y sus procesos de conduccién.»

Para propésitos de célculo y representacion, asi como para facilitar la comparacién de la meto-
dologia aqui propuesta con el concepto tradicional de isoglosa y otro tipo de representaciones
dialectométricas, también usaremos la definicién de Livingston para proponer adicionalmente el

término glosotono, definido como:

«Linea que separa localidades con cambios acumulados o abruptos en un siste-
ma de normas lingiifsticas consuetudinarias'® que representan graficamente por
medio de su grosor, color, altura u otra estrategia, la distancia dialectal entre los

dos sistemas de normas separados por ella.»

10Ver seccién 2.1.2.
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2.5.2. Glosotonos, isoglosas y agrupaciones dialectales

A diferencia de las isoglosas, los glosotonos no se basan en una sola caracteristica lingiiistica,
sino en un sistema de normas, y no rodean un drea de validez de ese sistema de normas, sino
que representan la medida de divergencia que existe entre los sistemas de normas de un par de
localidades. Por ello no se puede esperar que conformen dreas cerradas o que en primer momento
definan agrupacion dialectal alguna.

Como se verd en la secciéon metodoldgica correspondiente (??), el cdlculo de glosotonos
depende de técnicas estadisticas que tratan de verificar la hipétesis de que los dialectos de dos
localidades son diferentes. Por tanto, lo que se puede concluir a partir de un glosotono es la di-
vergencia dialectal que hay entre las localidades separadas por €l y si hay suficiente evidencia
estadistica para considerar que sus sistemas de normas corresponden a dialectos diferentes.

Siguiendo esta argumentacion, la inexistencia de un glosotono entre dos localidades no se
puede tomar como evidencia de que un mismo dialecto se extienda por ellas: esta ausencia sim-
plemente indica que no existe suficiente evidencia estadistica para considerar que sus sistemas

normativos son diferentes.

2.6. Medicion de coherencia/autocorrelacion geografica

Como se senal6 en la Introducciéon, Nerbonne y Kleiweg (2007) plantean la necesidad de
encontrar un patréon de medida dialectal y proponen que la coherencia geografica es una buena
candidata para este fin. La propuesta de los autores es evaluar la incidencia de ciertas selecciones
de criterios dialectométricos en la coherencia geogrifica de los resultados'!. La mejor seleccién
de criterios deberia asignar valores de distancia dialectal mds pequefios a ubicaciones geograficas
mas cercanas.

Posteriormente, Grieve (2014) propone que antes de construir la matriz de distancias se puede

verificar la consistencia regional de las variantes elegidas. Siguiendo esta idea, Nguyen y Eisenstein

"Por ejemplo, ignorar/incluir o incrementar/disminuir el peso de las variantes mds comunes.
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(2017) comparan cuatro métodos para evaluar la coherencia geografica'? de variantes independien-
tes: Moran-I (Moran, 1950), la prueba de Mantel (Mantel, 1950), Anélisis de Conteo Conjunto y
el Criterio de Independencia de Hilbert—Schmidt (HSIC por sus siglas en inglés) (Gretton y cols.,
2008) y concluyen que HSIC ofrece mejores resultados.

Una posible explicacion de la superioridad de HSIC es que, a diferencia de las alternativas
evaluadas, es un método practicamente no paramétrico, es robusto ante datos no lineales, y no
requiere que la distribucion de los datos cumpla ningin prerrequisito. HSIC se basa en una técnica
reciente para construir pruebas estadisticas que usa métodos de kernel (Hofmann, Scholkopf, y
Smola, 2008), propuestos en el drea del aprendizaje automatico en computacion.

Los métodos de kernel permiten resolver problemas no lineales utilizando métodos lineales
haciendo transformaciones matemaéticas sencillas sobre los datos. Estas transformaciones proyec-
tan los datos a un espacio de mayor dimensionalidad donde las no linealidades se vuelven lineales
si se escoge una transformacion adecuada.

Aunque los fundamentos tedricos de estos métodos de kernel y de HSIC son de alta com-
plejidad matemadtica, su aplicacion en nuestro contexto es relativamente sencilla. En esta tesis se
omitirdn dichos fundamentos. Se presentard solamente su definicion en términos matematicos, y
luego proveeremos un ejemplo practico de la manera de calcular HSIC empleando para tal fin un

modelo en una hoja de célculo (ver subseccion 2.6.2).

2.6.1. El Criterio de independencia de Hilbert-Schmidt, HSIC

HSIC es un test estadistico capaz de evaluar la correlacion entre dos variables multidimen-
sionales y no lineales (Gretton y cols., 2008). En nuestro escenario la variable geografica es como
minimo bidimensional (i.e. longitud y latitud) y la variable lingiiistica es unidimensional corres-
pondiendo al rasgo lingiiistico medido en cada localizacién. La no linealidad de las variables es

posible porque HSIC es un método basado en kernel/ (Hofmann y cols., 2008).

12Conocida en otras 4reas como autocorrelacién espacial.
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En los métodos de kernel la representacion de cada variable es una matriz cuadrada que con-
tiene distancias emparejadas entre las muestras (Matriz de Gram), por lo que la dimensionalidad
de las variables, asi como sus coordenadas originales, se vuelven irrelevantes.

La capacidad de los métodos de kernel para manejar no linealidades se basa en el llamado
«Truco del kernel», que consiste en proyectar los datos de su espacio de entrada original a un espa-
cio caracteristico con una dimensién mayor. Esta proyeccion se hace aplicando una transformacion
simple a los datos de entrada de la matriz de Gram, por ejemplo, elevandolos a alguna potencia.

Una vez las dos variables cuya correlacion se va a probar son convertidas en una matriz de
Gram y proyectadas a un espacio caracteristico adecuado, la covarianza entre las matrices resul-
tantes es el valor de HSIC.

En el caso de la coherencia geogréfica de variables lingiiisticas, las variables de entrada
son las coordenadas geograficas de los puntos estudiados y el vector de valores que la variante
lingiiistica adquiere en cada localidad, en nuestro caso, la frecuencia de aparicion de cada palabra.

Que una variante obtenga un valor de HSIC alto para un grupo de puntos geograficos indica
que esta variante tiene una alta coherencia geografica, es decir, que su distribucién regional es
continua y clara. En otras palabras, es una variante lingiiistica regional, candidata ideal para ser
un faxat dialectométrico. En la préctica la medicion de HSIC entre una variable geografica G

(g1-- .gn)13 y una variante lingtiistica L (/1 .. ) se calcula asf:

tr(KGxHxKLxH)
2

HSIC(G,L) = (2-5)

n

Donde tr(-) es la traza de la matriz resultante, esto es, la suma de los elementos en la diagonal

(covarianza), K y Ky son respectivamente las matrices de Gram para Gy L, y H es una matriz de

B3Pares de coordenadas latitud-longitud.
4Frecuencia de aparicién de la variante pareada con las coordenadas g;.
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centrado definida como:

U,
H=1,-—" (2-6)
n
Donde I, es la matriz identidad y U,, una matriz llena de unos, ambas de dimensién n X n.
La matriz de Gram K¢ se obtiene proyectando el emparejamiento de las distancias euclidia-
nas dist(-,-) entre los n puntos geogréficos con una transformacién gaussiana (kernel gaussiano).

K} se obtiene de manera andloga. Las expresiones para esto son:

KG(giygj) — e_?’gdist(gugj)z;i,j el...n. (2-7)

K1) =e "6’ e 1. n. (2-8)

El parametro ¥, es un factor de escala, calculado como funcién de la mediana del cuadrado
de los pares de distancias, dist(g;,g j)z. Del mismo modo, ¥ es una funcién de la mediana de las
diferencias cuadradas (I; — I j)z. En la figura 2-6 se puede ver una representacion esquemadtica del

Pproceso.

2.6.2. Medida de confianza para HSIC (Valor — p)

El método para calcular el valor-p de HSIC se conoce como remuestreo y consiste en reor-
denar aleatoriamente una de las variables (la lingiiistica o la geogréfica) y recalcular los valores
de HSIC. Este procedimiento se realiza la cantidad de veces que garantice un nimero de resulta-
dos suficientes para considerar que la comparacion de valores sea representativa con respecto a la
muestra. Dado que es un proceso computacionalmente costoso se suelen utilizar valores de 500
muestras cuando la cantidad de datos es muy grande.

El valor-p se obtiene calculando la probabilidad de conseguir valores de HSIC mds altos

dentro de la cantidad de remuestreos utilizados:
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Figura 2-6.: Aplicacién del Criterio de independencia de Hilbert-Schmidt a la autocorrelacién

espacial de frecuencias de palabra obtenidas de un corpus geolocalizado.
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Y.(b >= HISC)
B

p= (2-9)

Donde }(b >= HISC), es el conteo de la cantidad de veces que se obtuvo un valor de HSIC

mayor o igual que el calculado sobre los datos originales y B la cantidad de remuestreos empleados.

2.6.3. Ejemplo de calculo

Imaginemos un territorio ficticio como el que aparece en la figura 2-7. Ahora supongamos

un par de variantes con las distribuciones mostradas en la figura 2-8.

Longitud
Ciudad | Latitud | Longitud
1(2|3(4 1 3
B 2 2
1 . C 3 2
© 2 E D 3 3
3 E 4 1
=INEY C D
© F 4 2
iRk c |+ | s
5 n H 4 4
I 5 3
v 6 J 6 2
Figura 2-7.: Territorio ficticio con 10 Tabla 2-8.: Tabla de coordenadas para los puntos
puntos de andlisis geolin- registrados en el territorio ficticio de
giifstico. la figura 2-7.

Por inspeccién visual notamos que el patrén de distribucién de la izquierda tiene mayor cohe-
rencia geografica que el patrén de la derecha (estd mas conectado). Por tanto, el valor calculado
para HSIC deberia ser mds alto para la distribucién de la izquierda.

Vamos a utilizar un valor de 100 como frecuencia en puntos con frecuencias altas y un va-

lor de frecuencia de 10 para los puntos con frecuencias bajas. Tendriamos entonces las tablas de
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Figura 2-8.: Distribucidn hipotética de dos variantes. El color rojo indica frecuencias de aparicion
altas y el azul frecuencias bajas. N6tese que en ambos mapas hay el mismo nimero
de puntos con frecuencias bajas y altas.

frecuencia mostradas en la tabla 2-9.

Ciudad | Variante 1 | Variante 2
A 10 100
B 100 10
C 100 10
D 100 100
E 10 100
F 100 10
G 100 10
H 10 10
1 10 100
J 10 100

Tabla 2-9.: Ejemplo de tabla de caracteristicas.

Lo primero que necesitamos calcular son los factores de escala ¥, y %. El factor de escala
Y, serd el mismo para las dos variantes ya que se examinan los mismos puntos. Podemos utilizar
cualquier programa de hojas de cdlculo y disponer las variables como se muestra en la figura 2-9:
El area sombreada contiene el célculo de la distancia geogréfica entre cada pareja de puntos.

Suponiendo que las columnas en las que se dispusieron las coordenadas verticales son, por ejem-
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A B Cc D E F G H | J
Lattud 10 20 30 30 40 40 40 40 50 6.0
Longitud 30 20 20 30 10 20 30 40 30 20
Latitud Longitud

A 1.0 3.0 1.414:2.236( 2 3605551:3.162: 3 3.162: 4 5.099(
B 2.0 2.0 1.41421 1 1.414213 22360674 2 2236(2.82843.162; 4
Cc 3.0 20 2.23606 1 1 1414213! 1 1414.2.236(2.236( S
D 3.0 3.0 2 1.414] 1 22360671 1.414. 1 1.414; 2 3.162:
E 4.0 1.0 3.60555 2.236( 1.41422.236067 1 2 3 2.23612.236(
F 4.0 2.0 3.16227 2 1 1.414213 1 1 2 1.414] 2
G 4.0 3.0 3 2.23601.414:% 1 2 1 1 1 2.236(
H 4.0 4.0 3.16227 2.828:2.236(1.414213 S 2 1 1.414.2.8284
| 5.0 3.0 4 3.162:2.236( 2 2236067¢1.414] 1 1.414; 1.414:
J 6.0 20 5.09901 4 3 3.162277 22360674 2 2236(2.82841.414.

Figura 2-9.: Calculo de ¥, en un programa de hoja de calculo.

plo, las columnas B y C de la hoja de célculo, y las filas en las que se dispusieron las coordenadas
horizontales son las 16 y 17, la férmula para el cédlculo de la celda superior izquierda del drea

sombreada seria:

=SQRT ( (SB19-ES16) "2+ (SC19-ES$16)"2)

Una vez obtenidas todas las distancias, se calcula la mediana. Para la misma disposicién de

celdas, la féormula seria:

=MEDIAN (E19:N28)

Y con estos datos nos arrojaria como resultado 2. En este caso utilizaremos directamente ese
valor para 7,. Ahora, con una disposicion similar de los datos, podemos calcular el valor de }; para
la variante 1, como se ve en la figura 2-10:

En este caso el valor de la distancia es una simple resta. Suponiendo que los valores de las
frecuencias fueron dispuestos en la columna P y en Ia fila 18, la férmula para la columna superior

izquierda seria:

=R$18-SP18

Y la férmula para calcular la mediana:
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10 100 100 100 10 100 100 10 10 10

10
100
100
100

10
100
100

10

10

10
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Figura 2-10.: Célculo de ¥; en un programa de hoja de célculo.
=median (Q19:228)

Y al calcularlo con estos datos obtendriamos 90. Con esos valores podemos calcular las
matrices de Gram y obtendremos un par de tablas como las que se muestran en la figura 2-11.

Suponiendo que los datos de las tablas de distancias lingiifsticas y geograficas estdn en la
misma posicién de la hoja de calculo supuesta antes, la férmula!> para la celda superior izquierda

de la matriz geografica seria:
=exp (—-2+E19)

Y para la matriz lingiifstica:
=exp (-90xQ19)

Solo nos falta calcular la matriz de centrado, que, si recordamos, se obtiene multiplicando
una matriz de identidad de dimensiones n x n y restando a cada resultado 1/n (ver formula 2-4).
En nuestro caso n es 10, la cantidad de puntos seleccionados.

Suponiendo que la matriz identidad estuviera ubicada entre las columnas E y N y las filas
47 a 56 de la hoja de célculo, la féormula para obtener el valor de la celda superior izquierda de la

matriz de centrado seria:

I5Ver las ecuaciones 2-5 y 2-6.
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Matriz Gram Kemel Gausiano Geografico |

1 0.059°0.011<0.018315 0.000738:0.0017 0.002< 0.00170.000: 0.000(
0.05910 1 0.135{0.059105 0.011422(0.0180.011< 0.003<0.0017 0.000:
0.01142 0.135! 1 0.1353350.05910510.135{0.059° 0.01140.011< 0.002¢
0.01831/0.059° 0.135¢ 1 0.011422(0.059° 0.1350.059°0.018:0.0011
0.00073 0.011<0.059° 0.011422 1 0.1350.018:0.002¢:0.011<0.011«
0.00179 0.018{0.135:0.059105 0.135335: 1 0.135{0.018:0.059° 0.018:
0.00247.0.011<0.059° 0.135335 0.018315¢0.135! 1 0.135{0.1350.011¢
0.00179 0.003: 0.011< 0.059105 0.00247810.018{ 0.135: 1 0.059° 0.003¢
0.00033 0.00170.011<0.018315 0.011422¢{0.059° 0.135{ 0.059° 1 0.059°
0.00003 0.000: 0.002¢ 0.001791 0.011422¢{0.018:0.011< 0.003¢ 0.059 1

Matriz Gram Kernel Linguistico
1 0 0 0

- A a0 0 =2 0 0 O
OO0 O = A 0O = a A
OO0 O = A O = a A
O O O = A O = a A
- A a0 0 2,000 -
=N =N =0 =0 D I I =)
OI0|I0|=|a0|=|alalO
- A a0 0 2.0 00 -
- A a0 0 20 00 -
- A a0 0 2000 -

Figura 2-11.: Matrices de Gram. Nétese que en la matriz de Gram de las variables lingiiisticas
los resultados son unos y ceros, esto es una particularidad de los datos del ejemplo
porque solo hemos usado dos valores de frecuencias.

=E47-1/$J51

Posteriormente deberiamos multiplicar las matrices de Gram geografica y lingiiistica por la
matriz de centrado (ver férmula 2-3).

Supongamos que la matriz de centrado estd ubicada entre las columnas E y N y las filas 58
y 68 de la hoja de célculo, y la matriz geogréfica entre las mismas columnas y entre las filas 35 y

45. La formula para calcular la matriz multiplicada seria:

=MMULT (E59:N68,E35:N44)
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Y si la matriz lingiiistica estd entre las columnas Q y Z y las filas 35 a 45, la férmula para la

matriz de Gram lingiiistica y centrada seria:

=mmult (E71:N80,E59:N68)

Con el mismo procedimiento se multiplicarian las dos matrices resultantes, obteniendo una

matriz como la de la figura 2-12.

0.52827 -0.528 -0.528 -0.52827: 0.52827 3¢ -0.528 -0.528 0.528:0.528: 0.528:
-0.5006:0.500¢ 0.500¢ 0.500635 -0.500635 0.500¢ 0.500¢ -0.500-0.500 -0.500
-0.6112¢0.611:0.611:0.61124¢-0.611248 0.611:0.611:-0.611-0.611-0.611
-0.5665¢ 0.566¢ 0.566¢ 0.566585 -0.566585 0.566¢ 0.566! -0.566 -0.566 -0.566
0.46861-0.468 -0.468 -0.4686110.468610° -0.468 -0.468 0.468¢ 0.468¢t 0.468t¢
-0.4842:0.484.0.484:0.484233 -0.484233 0.484. 0.484.-0.484-0.484 -0.484
-0.445710.44510.44570.445775-0.445775 0.4451 0.4457 -0.445-0.445 -0.445
0.49297 -0.492 -0.492 -0.49297: 0.492978. -0.492 -0.492 0.492¢0.492¢ 0.492¢
0.52537-0.525-0.525 -0.562537 0.525379: -0.525 -0.525 0.525:0.525: 0.525!
0.59323 -0.593-0.593-0.59323 0.593237: -0.593 -0.593 0.593:0.593: 0.593.

Figura 2-12.: Matriz final para el cdlculo de HSIC.

Los valores en negrilla ubicados en la diagonal son los que se utilizaran para calcular la traza,
que es una simple suma de estos valores. Si suponemos que la matriz de la figura se encuentra entre

las columnas E y N y las filas 98 y 108 de la hoja de célculo, la férmula para calcular la traza seria:

=E98+F99+G100+H101+T1024+J1034+K104+L105+M106+N107

2 en nuestro caso 100.

Y finalmente el valor de HSIC es el resultado de dividir ese valor por n
Aplicando este procedimiento a la distribucion de las dos variantes tenemos los resultados
de la figura 2-13, donde podemos comprobar que la distribucién geografica mas coherente tiene el

valor de HSIC mas alto.
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N ([WIN|F
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HSIC = 0.0521695 HSIC=0.0474228

Figura 2-13.: Dos distribuciones de variantes lingiiisticas y sus HSIC asociados.
2.7. Medicion de relacion de dos sistemas de variables
pareadas

Existen dos pruebas estadisticas ptimas para comparar muestras pareadas, ligadas o para-
lelas: el test de la ¢, que se usa si se tiene la certeza de que la distribucién de las diferencias es
normal, y la prueba de rangos con signo de Wilcoxon (WSRT), cuando las diferencias no siguen
necesariamente la distribucién normal'®. Aparte de necesitar muchos menos célculos, el WSRT
tiene casi la misma potencia que el test de la ¢ si las diferencias estdn normalmente distribuidas,
alcanzando eficiencias de hasta el 95 % tanto para muestras de gran tamafilo como para muestras

pequefias (Sachs, 1978, p. 265).

2.7.1. Prueba de rango con signos de Wilcoxon

El valor estadistico de WSRT permite medir cudn simétricas son dos muestras paralelas con
respecto a la mediana cero. En términos estadisticos, indica si se puede rechazar la hipétesis nula

de que la diferencia entre cada par de muestras proviene de poblaciones con la misma funcién de

16En Sachs (1978) utilizan el nombre Test de Wilcoxon para diferencias entre pares.
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distribucion F(d) o con la misma funcién de densidad f(d) (Sachs, 1978):

Ho:F(+d)+F(—d) =10 f(+d) = f(—d) (2-10)

Cuando el test lleva a rechazar la hip6tesis nula, se interpreta que la poblacién no es simétrica
con respecto a la mediana o que los datos provienen de poblaciones estadisticas con distribuciones
diferentes. En este trabajo se utiliza esta prueba para evaluar si dos hablas locales hacen o no parte
de un mismo dialecto, y en caso de que no lo hagan, se empleara el valor estadistico de la prueba
para representar la diferencia entre ambas.

Supongamos las cuatro distribuciones presentadas en la tabla 2-10. Vamos a comparar a la
poblacidn 1 con las tres restantes. Dado que los datos son pocos, se puede constatar a simple vista
que las distribuciones de las poblaciones 1 y 2 son idénticas, la poblacién 3 difiere un poco de ellas
y la poblacién 4 es la que mds difiere de las otras tres'”. La figura 2-14 ilustra estas distribuciones

para simplificar la comprension.

Poblacion 1 | Poblacion 2 | Poblacién 3 | Poblacion 4
datol 495 495 490 500
dato2 400 400 300 500
dato3 310 310 300 331
dato4 250 250 220 220
dato5 90 90 100 190
dato6 80 80 90 90
dato7 55 55 56 100
dato8 27 27 35 35
dato9 18 18 20 20
dato10 5 5 1 22

Tabla 2-10.: Distribucién de datos pareados de cuatro poblaciones estadisticas diferentes.

17Las cuatro distribuciones tienen un patrén decente en su mayor parte; esto se hace a propésito para que se parezcan
a una distribucién de Zipf.
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Distribucién de valores pareados
Poblacién 1-Poblacién 2

datol0 - ;... @@® Poblacién 1
@89 Poblacién 2
dato9 .se 1| @®® Resta
dato8 .o
dato7 .00
0
@
2 dato6 L R
&
23 dato5 . * -
o
8 datos . * .
dato3 . . .
dato2 . - .
datol * i .
—400 —200 0 200 400
Valor de la caracteristica
Distribucién de valores pareados
Poblacién 1-Poblacién 3
datol0}| * :.....| @@@ Poblacién 1
@89 Poblacién 3
dato9 | ede i | @8@ Resta
dato8 .0
dato7 .00
0w
s
5 dato6 - . o .
a2
g
4 dato5f . o .
e
8 datoal- . B .
dato3 . . .
dato2 |- . . .
datol} . .
—400 -200 0 200 400
Valor de la caracteristica
Distribucién de valores pareados
Poblacién 1-Poblacién 4
dato10 | s @®® Poblacién 1
@89 Poblacioén 4
dato9 - et @99 Resta
dato8 - o0
dato7 .- *
0w
s
5 dato6 - .8 .
@
g
4 dato5f . . .
e
<
O dato4| - - .
dato3 . . .
dato2 |- . .
datol | . .
H H i i i
—400 —200 0 200 400

Valor de la caracteristica

Densidad
o

IS

Distribucién de las diferencias
Poblacién 1-Poblacién 2

-0.4 -0.2 0.0 0.2 0.4
Resta de caracteristicas

Distribucién de las diferencias
Poblacién 1-Poblacién 3

Densidad
~

0,
00

=50 0 50 100
Resta de caracteristicas

Distribucién de las diferencias
Poblacién 1-Poblacién 4

Densidad

Resta de caracteristicas

Figura 2-14.: Gréficas de distribucion de datos entre la poblacién 1 y las restantes, segtin los datos
de la tabla 2-10. A la izquierda las distribuciones se comparan en espejo, de manera
que sea facil ver las diferencias. A la derecha un histograma de las diferencias.

2.7.1.1. Analisis de WSRT paso a paso

Paso 1: resta de los valores pareados

El WSRT se basa en la idea de dar un rango o ranking a cada pareja (Xp;, Xp;) que represente

una medicidn de la misma caracteristica X en las poblaciones estadisticas Pi 'y Pj. Para poder hacer
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el ranking de cada pareja es necesario asignarle un valor V. En el caso del WSTR, se elige que ese
valor sea la resta de los valores de cada miembro de la pareja: V (Xp;, Xpj) = (Xp; — Xp;), como se

muestra en la tabla 2-11.

Poblacion 1 - Poblacion 2 | Poblacion 1 -Poblacién 3 | Poblacion 1 - Poblacién 4
datol 0 5 -5
dato2 0 100 -100
dato3 0 10 21
dato4 0 30 30
dato5 0 -10 -100
dato6 0 -10 -10
dato7 0 -1 -45
dato8 0 -8 -8
dato9 0 -2 -2
dato10 0 4 -17

Tabla 2-11.: Paso 1: Resta de valores pareados

Paso 2: Separacion del signo y la magnitud de la resta
Dado que la resta puede arrojar valores positivos, negativos o cero, y en el proceso de orde-
nacion solo interesa la magnitud de la diferencia, el signo se separa de los resultados de la resta.
En este punto se tienen dos vectores: uno con los signos y otro con los valores absolutos de las

restas. Este paso y los siguientes se ilustran en la tabla 2-12.

Paso 3: Ranking de las magnitudes de las restas
Los valores de las restas se ordenan de menor a mayor, asignando el rango mds pequeio a
los valores mds bajos y un rango promediado a las que compartan el mismo valor. Las restas con
resultado cero se eliminan antes de ordenar. Esto reduce el nimero de muestras a comparar, de
manera que, si muchas restas dan cero, no se encontrard evidencia estadistica suficiente para la

prueba.
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Poblacion 1 -Poblacién 3 Poblacion 1 - Poblacion 4

Paso 2 Paso 3 Paso 4 Paso 2 Paso 3 Paso 4

Signo | Resta | Ranking S Ranking || Signo | Resta | Ranking | S Ranking

datol + 5 4 4 - 5 2 -2

dato2 + 100 10 10 - 100 9.5 -9.5

dato3 + 10 7 7 - 21 6 -6

dato4 + 30 9 9 + 30 7 7

dato5 - 10 7 -7 - 100 9.5 -9.5

dato6 - 10 7 -7 - 10 4 -4

dato7 - 1 1 -1 - 45 8 -8

dato8 - 8 5 -5 - 8 3 -3

dato9 - 2 2 -2 - 2 1 -1

dato10 + 4 3 4 - 17 5 -5

Suma de rangos+ 33 Suma de rangos+ 7

Paso 5 |ISuma de rangos-| 22 ISuma de rangos -| 48

ISuma de rangos| 11 ISuma de rangos| 41

Paso 6 Valor T 22 Valor T 7

Paso 7 Valor Z 0.5606 Valor Z 2.0895

Paso 8 Valor p 0.5740 Valor p 0.036
Paso 9 | Hipétesis nula | No descartada | Hipétesis nula | Descartada |

Tabla 2-12.: Tabla de pasos de WSRT: ya no se tiene en cuenta la resta de las poblaciones 1y 2.
Esto es porque todas las restas dan cero, las dos distribuciones son iguales y la prueba
de Wilcoxon no es necesaria ni util. De hecho, su tnica debilidad es tratar con restas
que den cero: si son demasiadas, no se podra descartar la hipdtesis nula.

Paso 4: Asignacion de signo al ranking

Una vez obtenidos los valores de ranking, se les asigna de nuevo el signo de la resta co-

rrespondiente. Para mostrar que utilidad tiene este proceso, la figura 2-15 muestra histogramas

de distribucién de las diferencias, la figura 2-16 la distribucion de las diferencias ranqueadas y la

figura 2-17 la distribucion al restaurar el signo de la resta en el ranking.

El histograma de la figura 2-15 nos permite ver la magnitud de las diferencias y comprobar si

estan distribuidas de manera normal alrededor de la mediana cero. Que existan muchas diferencias

cercanas a cero indica que las dos muestras son similares, pero como este histograma de distribu-

cién no ordena las muestras de ninguna manera, se pierde el hecho de que son muestras pareadas;

muy bien podria representar la resta entre dos caracteristicas diferentes.
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Distribucion de las diferencias Distribucion de las diferencias
Poblacion 1-Poblacion 3 Poblacion 1-Poblacion 4

Densidad
b
Densidad

0 L 0,
-100 =50 0 50 100 -100 =50 0 50 100
Resta de caracterfsticas Resta de caracteristicas

Figura 2-15.: Distribucién de las diferencias entre las poblaciones 1 y 3 alaizquierday 1 y4 ala
derecha.

Al ordenar las diferencias promediando el ranking, como se ve en la figura 2-15, la repre-
sentacion de la distribucién nos muestra por un lado cudntas parejas comparten el mismo valor de
la diferencia (tienen el mismo ranking) y por otro «normaliza» o mejor, gradia la magnitud de
la diferencia, haciendo que diferencias muy pronunciadas nos digan inicamente que son mayores
que diferencias pequefias. Un nimero muy pequefio de diferencias grandes, digamos un solo valor
que se desvia demasiado, puede ser una anomalia estadistica que no descarta que las muestras se
parezcan; un nimero muy grande de diferencias pequeiias es indicacion de que las muestras se
parecen.

En la figura 2-16 vemos que la distribucién de diferencias para la comparacion 1 y 3 es
similar a la distribucion de diferencias para 1 y 4. Ambas tienen una barra de altura 1, tres barras
de altura 2 y una barra de altura 3. La diferencia radica en que cuanto mds a la derecha se ubique
la barra (cuanto mayor ranking represente), tanto mayor es su impacto sobre la comparacion de
las muestras. Asi, aunque la barra mds alta de ambas gréficas nos dice que tres parejas comparten
esos rangos de ranking en cada caso, la posicion de la barra nos indica que esas tres parejas tienen
mayor peso en la comparacion entre 1y 4.

En la figura 2-17 vemos el efecto de agregar signo al ranking. Por un lado, ahora podemos

saber de qué lado de la muestra se incliné la diferencia (el lado negativo indica que las muestras
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Distribucién de las diferencias rankeadas Distribucion de las diferencias rankeadas

30 Poblacion 1-Poblacion 3 10 Poblacion 1-Poblacion 4
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Figura 2-16.: Distribucion de los rankings de diferencias entre las poblaciones 1y 3 a la izquierda
y 1 y 4 a la derecha.

3 y 4 tienen mayores valores; el lado positivo, que las diferencias se inclinan hacia la muestra 1),
pero también vemos que la reconfiguracion de las distribuciones muestra con mayor claridad la
diferencia. Mientras que la distribucion para la comparacion 1y 3 es mds simétrica con respecto a
cero, casi todos los valores de la comparacién 1 y 4 estan del lado negativo. Pero ademads se puede
ver que en la comparacion 1 y 3 las diferencias estdn mejor distribuidas, hay mds grupos y por
tanto menor cantidad de parejas en cada uno de ellos, es decir, las diferencias son menores. Esto

es lo que aporta la reintegracion del signo a los valores de ranking de las diferencias.

Distribucion de las diferencias rankeadas con signo Distribucién de las diferencias rankeadas con signo

10 Poblacién 1-Poblacién 3 a0 Poblacién 1-Poblacién 4
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N
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—
w
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N
o

15
104

0.5+
0.5

0.0 IS
-10 -5 0 5 -5 0 5

Resta rankeada de caracteristicas Resta rankeada de caracteristicas

Figura 2-17.: Distribucién de los rankings al restaurar el signo de las diferencias entre las pobla-
ciones 1 y 3 alaizquierday 1y 4 ala derecha.
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Pasos 5y 6: Obtencion de valores estadisticos W y T

El valor de la estadistica del WSRT (W) es simplemente el valor absoluto de la suma de los
rankings con signo. En el caso de los datos presentados como ejemplo, ese valor es 11 para la
comparacion de las poblaciones 1 y 3, y es 41 para la comparacién de las poblaciones 1 y 4 (ver
tabla 2-12).

Sin embargo, es frecuente que se reporte como valor de la estadistica el nimero menor entre
la suma de los valores positivos y la suma de los valores negativos, como en la tabla 2-12, donde
ese valor es 22 para la comparacion 1-3 y es 7 para la comparacion 1-4. A esta cantidad se la suele
llamar T y se prefiere porque con ella se calcula el valor Z, que sirve para determinar si la muestra

se encuentra dentro del drea de probabilidad aceptada (si su valor p <0,05, por ejemplo).

Pasos 7, 8 y 9: Cdlculo de Z a partir de T
Cuando las muestras son pequefas (regularmente menores a 25), existen tablas estadisticas
que se pueden consultar para conocer directamente si los valores de W o T permiten desechar la
hipétesis nula.
En caso de que no se quiera utilizar las tablas o la aproximacion calculada para muestras

menores a 25, se puede seguir esta formula (Sachs, 1978, p. 266):

‘T o n(ni—l)) ‘
l=———" (2-11)
n(n+1)(2n+1)
24

Finalmente, con este valor se puede calcular Z y determinar el valor p mediante tablas esta-
disticas o algin software. Si el valor p resulta inferior al margen definido (en nuestro caso, 0,05),
se considera que la evidencia apoya el rechazo de la hipétesis nula.

En el caso de nuestro ejemplo (ver tabla 2-12, pasos 8 y 9), la estadistica descarta que 1 y
4 sean parte de la misma muestra, mientras que para la comparacion de las poblaciones 1y 3 la

hipétesis nula no se puede descartar.
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Normalizacion del estadistico, tamaiio del efecto, correlacion de ranking

Para este trabajo se utilizan dos valores estadisticos clave: HSIC y WSRT. El valor de HSIC
incrementa o disminuye segun la coherencia geografica de una caracteristica y su valor p evaluda si
la caracteristica de hecho puede considerarse geograficamente coherente. En este trabajo, como se
aclarara en la seccion 5.3.2, solo se utiliza para seleccionar las X palabras con mayor coherencia
geogrifica, esto es, con valores de HSIC mads altos y cuyo valor p sea mayor que 0,05.

WSRT, en cambio, se utiliza para para determinar si dos hablas locales pueden o no ser
consideradas como parte del mismo dialecto, lo cual podemos evaluar por su valor p, como se
demostré en el ejemplo. Pero el valor del estadistico se utiliza también como pardmetro para la
divergencia dialectal, esto es, para definir cudn separada esté la distribucién del uso de unas normas
lingiiisticas en un par de puntos geograficos.

Por la forma en que se recogieron los datos para analizar, no es facil que dos puntos de estudio
tengan corpus léxicos del mismo tamafio ni que los corpus a comparar entre dos parejas de puntos
sean iguales. Como se habra notado, el valor de los estadisticos del WSRT depende del tamafio n
de la muestra. Las escalas del valor estadistico serdn diferentes, por ejemplo, al comparar Bogotd y
Medellin, con tamafios de corpus de 35 y 16 millones de tokens, respectivamente, que al comparar
Majagual (Sucre) y Libano (Tolima), con 19 y 66 mil fokens, respectivamente.

Se necesitan estrategias para normalizar y equilibrar los corpus, pero ademas se necesita una
forma unificada de expresar el valor del estadistico cuando las parejas de corpus tengan escalas
muy distintas.

En WSRT el método utilizado para hacer comparables los valores de la estadistica entre
muestras de distinto tamafio (medicion de tamafio del efecto) es la medida de correlacidon de ran-
kings. La correlacion de rankings de WSRT es una normalizacién que tiene en cuenta que el valor
maximo que puede tener el estadistico W es la suma de los primeros n nimeros naturales, siendo
n el tamafio de la muestra. Ese valor se alcanza si todos los valores de las restas tienen el mismo
signo y valores diferentes, como se muestra en la tabla 2-13.

. . . . 1
Segun la formula de Gauss la suma de los primeros #» nimeros naturales es n(";r ) , por lo que
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Poblacién A | Poblacién B | Paso 1 Paso 2 Paso 3 Paso 4

A-B | Signo | Resta | Ranking | S Ranking

datol 100 110 -10 - 10 1 -1
dato2 110 130 -20 - 20 2 -2
dato3 120 150 -30 - 30 3 -3
dato4 130 170 -40 - 40 4 -4
dato5 140 190 -50 - 50 5 -5
dato6 150 210 -60 - 60 6 -6
dato7 160 230 -70 - 70 7 -7
dato8 170 250 -80 - 80 8 -8
dato9 180 270 -90 - 90 9 -9
dato10 190 290 -100 - 100 10 -10
Suma de rangos+ 0

Paso 5 ISuma de rangos-| 55
[Suma de rangosl| (W) 55

Paso 6 Valor T 0

Tabla 2-13.: Méaximo valor posible de W para muestra pareada de n = 10.

el valor de correlacion de ranking es:

2W
RankCorr = (2-12)
nn+1)
En el caso del ejemplo presentado en la tabla 2-13 % = % =1.

Se llama correlacién de ranking, porque expresa la relacion entre los valores de las sumas
positivas y negativas de los rankings con signo, y se puede calcular igualmente a partir del valor
T o de los valores parciales de las sumas positivas y negativas. Como ya se sabe, la maxima suma

posible es "(”;' ) , en adelante se llamara S a ese valor. La proporcion de las sumas positivas serd la

méxima suma posible, S, menos la suma de valores positivos, T(+), dividida entre la suma total S:

S—T
Prop(T)) = — (2-13)
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Igual para las sumas negativas:

S-T
Prop(Ti_)) = S (2-14)

Y la correlacién de ranking serd el valor absoluto de la resta de ambas:

RankCorr = ‘Prop(T(+)) —Prop(T(_))‘ (2-15)

Si revisamos el ejemplo presentado en la tabla 2-12, donde tenemos los valores () =33 ;

Ty =122, para las poblaciones 1 y 3y T ) =7 ; T = 48, para las poblaciones 3 y 4, tendremos:

55-33 55-22
55 55

RankCorr(1,3) = ‘ ' =10,4—-0,6|=0,2 (2-16)

55-7 55-48
55 55

RankCorr(1,4) :‘ ‘: 0,87 —0,13| = 0,74 (2-17)

En el caso de los datos de la tabla 2-12, este valor no dice nada de la comparacién entre 1y
3 porque no se pudo descartar la hip6tesis nula, pero para la comparacion entre 1 y 4 nos dice, con
un grado de confianza del 94,6 % ((1 — p) * 100), que las muestras son distintas y que la magnitud
de esa diferencia es de 0,74.

En caso de no poder descartar la hipdtesis nula, la prueba estadistica no la confirma, por lo
que el valor de la correlacioén de ranking no es util para construir una tabla de diferencias dialec-
tométricas. Hacer esto implicaria introducir datos no verificados en la tabla. Este es el principal

motivo de que el método que se presenta en este trabajo solo pueda ofrecer comparacion entre
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parejas de localidades y, al menos por ahora, no permita una clasificacién dialectal por técnicas de

agrupamiento de las distancias.

2.8. Formalizacion de dialecto en términos estadisticos

Dado que el método propuesto en este trabajo evalua de manera cuantitativa la probabilidad
de que los sistemas de normas de dos localidades correspondan a un mismo dialecto, se hace
necesario formalizar la definicion de dialecto de manera que la comparacion sea posible. Para ello

partiremos de la definicion de dialecto tomada de Montes (1987, p. 50), en la seccion 2.1.5:

‘Variedad parcial de un complejo lingiiistico considerado como auténomo para objeto
del andlisis de tal complejo’. Asi se parte de un conjunto que se supone unitario aunque
sea solo para los fines del andlisis ... y se llama dialectos a las partes de ese conjunto
que, compartiendo una porcion bésica de la estructura lingiifstica (mayor o menor), se

individualizan por ciertos caracteres diferenciales.

Vemos que en esta definicidon hay cuatro conceptos fundamentales: un complejo lingiiistico
considerado auténomo y unitario para los fines de andlisis, porciones parciales de ese complejo
que seran propiamente los dialectos, una estructura basica proveniente del complejo lingiiistico de

base y un grupo de caracteristicas diferenciales que distinguen a los dialectos particulares.

2.8.1. Formalizacion de variedad lingiiistica de base (V})

Si las caracteristicas son representadas por su frecuencia de uso, el complejo lingiiistico
unitario o variedad lingiiistica de base se puede caracterizar por la funcién de distribucién F(Cr)
o la funcién de densidad f(Cr) de los valores de frecuencia de la totalidad de caracteristicas

registradas en esa variedad lingiiistica (V7).
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VL = F(CT) o VL = f(CT) (2—18)

En esa variedad lingiiistica de base, una porcién de las caracteristicas es compartida por todos
los dialectos. Las llamaremos caracteristicas generales (Cg). Otra porcion de esas caracteristicas,
que tienen una coherencia geografica demostrada, es propia de los dialectos, las llamaremos carac-
teristicas dialectales (Cp). Ademds, una porcién menor de las caracteristicas serd compuesta por
fenémenos puramente locales, es decir, que se presentan en uno o dos puntos de andlisis o que
no presentan ninguna coherencia geografica dentro de la variedad lingiiistica de base. A estas las

llamaremos caracteristicas locales (Cr). De manera que podemos reescribir la ecuacién 2.18 como:

VL =F(Cc)+F(Cp)+F(CL) o VL= f(Cc)+ f(Cp)+ f(CL) (2-19)

2.8.2. Formalizacion de habla local (H;)

De la misma manera se puede modelar un habla local (Hy) como la suma de las distribucio-
nes de las caracteristicas compartidas con la estructura general (Cg), sus caracteristicas dialectales
(Cyp), que se asume que son el subconjunto de las caracteristicas dialectales de la variedad lingiiis-
tica de base (Cp C Cy ) que estan presentes en el habla local y sus caracteristicas locales (C;), que
se asume que son el subconjunto de las caracteristicas locales de la variedad lingiiistica de base

(Cp C ;) que estan presentes en el habla local:

H =F(Cg)+F(Ca) +F(C1) o HL= f(Cg)+ f(Ca) + f(C1) (2-20)
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2.8.2.1. Comparacion de dos hablas locales (H1;, H2;)

Diremos que dos hablas locales son iguales (H1;=H?2p) si sus caracteristicas generales (Clg

y C2¢), sus caracteristica dialectales (Cl; y C2,) y sus caracteristicas locales (C1; y C2;) son

iguales :
Clg =C2g

(Hlp=H21) = { Cl, =C2, (2-21)
Cl,=C2

Las caracteristicas generales son parte de la estructura general de la variante lingiiistica de
base y son compartidas por todos sus dialectos y hablas locales, de manera que se pueden obviar

en la comparacion:

Cly=C2,
(Hl, =H2;) = (2-22)
Cl,=C2

2.8.3. Formalizacion de dialecto (D)

Un dialecto serd la unién de dos o mas hablas locales cuya distribuciéon de diferencias de

frecuencias o densidades cumpla con la hipdtesis nula:

F(+(Hl,—H2.))+F(—(Hl,—H2;)) =1 (2-23)

f(+(H1L—H2p)) = f(—(HlL—H2p)) (2-24)
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Al comparar dos hablas locales, la porcién de caracteristicas generales serd compartida por
cualquier dialecto o habla local que haga parte de la variedad lingiiistica de base. Ademads, hay
que considerar que cualquier habla local tendrd caracteristicas locales que la distingan del resto de
hablas locales que pertenezcan a su misma variedad lingiiistica de base o a su mismo dialecto. Pero
el numero de estas caracteristicas locales deberia ser mucho menor que el nimero de caracteristicas
que comparta con otras hablas locales del mismo dialecto. Si esto se cumple, se puede aproximar

la férmula a:

F(4+(Cly—C24))+F(—(Cl—C2d)) = 1 (2-25)
F(+(Cly—C24)) = f(—(Cla —C2y)) (2-26)

Es decir que para determinar si dos hablas locales pertenecen a un mismo dialecto, basta con
evaluar la diferencia entre sus caracteristicas dialectales. Esto impone dos pasos que se desarro-
llarén en el capitulo 5: 1) seleccionar las caracteristicas dialectales (con HSIC u otro método de
evaluacion de autocorrelacion espacial), y 2) comparar las distribuciones de las caracteristicas dia-
lectales entre dos hablas locales (con WSRT o cualquier otro método de comparacion de muestras

pareadas).



3. Estado del arte

3.1. Evaluacion de coherencia/autocorrelacion geografica

3.1.1. Nerbonne y Kleiweg (2007) : «Toward a Dialectological Yardstick»

En este articulo, los profesores John Nerbonne y Peter Kleiweg de la Universidad de Groi-
ningen, proponen una metodologia para evaluar la seleccion y combinacion de pardmetros en las
técnicas dialectométricas de medida de distancia dialectal. Los autores exponen la necesidad de
técnicas de evaluacion que no dependan del criterio de expertos o de juicios subjetivos de los
hablantes.

Plantean que si la dialectologia asume que la variacion dialectal estd determinada por la varia-
cién geografica, se podria asumir como postulado dialectoldgico fundamental que: «las variedades
lingiiisticas geogrdficamente préximas tienden a ser mds similares que las distantes». Partiendo de
este postulado, se considera que la mejor seleccion de pardmetros dialectométricos es aquella que
reduzca la incoherencia local de las distribuciones dialectales. Es decir que al comparar las distan-
cias geogréficas de las variedades lingiiisticas mds cercanas a un punto de referencia, los mejores
parametros de medicion deberian ofrecer distancias geograficas mas pequenas en promedio.

Como medida de incoherencia local (1;), el articulo propone:

Ii=-) ——5" (3-1)
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Donde 7 es el nimero de localidades, i la localidad de referencia en cada caso, DiL la suma
de las x distancias lingiifsticas mas pequefas con respecto a i y DZ.G la suma de las distancias
geogréficas a cada una de las x localidades lingiiisticamente mds cercanas.

Los autores aplican este procedimiento a la porcion 1éxica del Linguistic Atlas of the Middle
and South Atlantic States (LAMSAS), comparando cinco técnicas de medida de distancia 1éxica y

llegan a los resultados presentados en la figura 3-1, tomada de (Nerbonne y Kleiweg, 2007)

Local Incoherence of Lexical Measures
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Figura 3-1.: El eje x rastrea el recuento minimo que necesita una respuesta para desempefiar un pa-
pel en los cédlculos (de forma indirecta, cudntas palabras menos frecuentes se omitie-
ron de la consideracion) al calcular la similitud dialectal, el valor y es la incoherencia
local, ;. La ponderacion de frecuencia inversa ("ponderacién Goebl") es consistente-
mente superior.

3.1.2. Nguyen y Eisenstein (2017) «A Kernel Independence Test for

Geographical Language Variation»

Siguiendo el postulado dialectol6gico fundamental, muchos trabajos de dialectologia y dia-

lectometria introdujeron el uso de medidas y test de coherencia/autocorrelacion espacial. E1 mé-
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todo mds conocido y utilizado en dialectologia es Moran-I (Moran, 1950). Nguyen y Eisenstein
(2017) comparan este método con la prueba de Mantel (Mantel, 1950), el Anélisis de Conteo Con-
junto y el Criterio de Independencia de Hilbert—Schmidt (HSIC por sus siglas en inglés) (Gretton y
cols., 2008). A diferencia de la propuesta de Nerbonne y Kleiweg (2007), estas pruebas evaldan la
coherencia geografica de las caracteristicas lingiiisticas, no de parametros en la medida de distancia
dialectal, por tanto su propésito es mejorar la seleccion de caracteristicas, no de otros parametros.

Para realizar la evaluacion de cada prueba los autores crearon un conjunto artificial de datos
a partir de un corpus real de Twitter de los Paises Bajos. No utilizaron inicialmente un conjunto de
datos reales porque en ellos es dificil determinar a priori el grado de coherencia geografica real y
necesitaban calibrar las pruebas estadisticas con datos controlados. Tuvieron en cuenta tres tipos
de variables lingiiisticas: binarias (presencia/ausencia), categoricas (listado de alternancias) y fre-
cuencias de aparicion. Para cada grupo de variables ajustaron los datos de prueba para escenarios
donde se cumpliera o no la hipétesis nula (no relacién geografica). Evaluaron los valores-p arroja-
dos por cada prueba estadistica para cada tipo de variable en los escenarios de cumplimiento o no
de la hipdtesis nula. La figura 3-2, tomada de Nguyen y Eisenstein (2017), muestra los resultados

obtenidos por cada método con una distribucion uniforme para calibracion.

~|  Join counts =1 « Join counts ~| = HSIC: median
= HSIC: median ® HSIC: median t HSIC: sweep (H)
24 + HSIC: sweep (H) 24 + HSIC: sweep (H) 24 4 Moran's |: median
4 Moran's |: median e Mantel Moran's I: sweep (MI)
© Moran's I: sweep (M) © © | ® Mantel
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Figura 3-2.: Gréficas cuantil-cuantil comparando los valores-p obtenidos con una distribucién uni-
forme. El eje y es el valor devuelto por las pruebas estadisticas. El eje x muestra los
cuantiles correspondientes a una distribucién uniforme en el rango [0, 1].

Luego, los autores evaluaron el poder de cada prueba calculando que fraccién de las simula-
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ciones rechaza adecuadamente la hipétesis nula con una significancia estadistica de = 0,05. De
nuevo usaron un corpus artificial basado en datos reales de Twitter de los Paises Bajos y conside-

rando dos tipos de variacion geografica:

Continuos dialectales ; en los cuales la frecuencia de una variable lingiiistica crece linealmente

en funcion de la distancia a un centro de referencia.

Centros geograficos : se toman varios centros de referencia. La distancia no crece linealmente,
sino por rangos, a partir de una frecuencia maxima al rededor de uno de los centros. A partir
de ese centro la frecuencia de la variable disminuye en funcién de la distancia al centro

dialectal mas cercano.

Los investigadores modificaron las variables ajustidndolas a la realidad demogréfica de los
paises bajos. Realizaron un escaneo angular al rededor de los puntos de referencia.Los resultados
obtenidos se muestran en la figura 3-3 (tomada de Nerbonne y Kleiweg (2007)). En la grafica se
puede apreciar como HSIC es bastante estable en toda la rotacién al rededor del punto de referen-
cia. En todos los casos, HSIC tiene mejor desempefo y es mas estable que las otras pruebas. Esto
fue corroborado por los autores al repetir los experimentos con datos reales.

Aparte de los aportes tedricos, los autores ofrecen el codigo en Phyton para el cédlculo
de la prueba de autocorrelacion espacial con HSIC. El codigo esta disponible en https://
github.com/dongpng/geo-independence-testing y fue el que se utilizd para rea-

lizar la prueba de coherencia geogréfica en este trabajo.

3.2. Dialectometria basada en corpus de Twitter

El trabajo en dialectometria es extenso y cada vez mds investigadores aprovechan datos geo-
localizados de redes sociales y sistemas de microblogs como Twitter. Existen muchas criticas en
la comunidad académica acerca de la pertinencia de utilizar este tipo de fuentes. Se ha descarta-

do al menos parcialmente para investigaciones sociolingiiisticas por diversas dudas acerca de la
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Figura 3-3.: Relacion entre el poder estadistico de cada prueba y el dngulo del continuo dialectal
en los Paises Bajos

representatividad de grupos rurales o la sobre representacion de ciertos grupos etareos, raciales,
sociales o de género, asi como por la dificultad general para verificar los datos de los hablantes
(Doyle, 2014; Huang y cols., 2016). Sin embargo, la presuncién general es que los grupos etareos
mads representados son los jévenes de grupos urbanos, quienes suelen liderar los procesos de cam-
bio, por eso se ha mantenido el interés en este tipo de fuentes para estudios de cambio lingiiistico
(Doyle, 2014).

Otras dudas sobre las redes sociales como fuente fiable de datos lingiiisticos son: 1) que
representan el registro escrito y 2) que por su naturaleza contienen mucho ruido que se evita en las
encuestas directas y corpus compilados de fuentes més tradicionales!. Con respecto a la primera
critica, ya se ha aceptado que la informalidad, frecuente en estos medios, provee un acceso a
variedades menos estdndar que la mayoria de corpus compilados con metodologias tradicionales
(Doyle, 2014). Con respecto a la segunda, las investigaciones basadas en Big Data, han demostrado
que el ruido no tiene mucha incidencia estadistica si el corpus es suficientemente grande. Por

ejemplo, las distribuciones geograficas de variables lingiiisticas conocidas, obtenidas con datos de

IPor ejemplo obras literarias, prensa, documentos judiciales, etc
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Twitter, no se distancian mucho de los modelos de referencia (Donoso y Sanchez, 2017; Doyle,
2014; Huang y cols., 2016).

En esta seccion se presentan dos trabajos dialectométricos basados en corpus de Twitter, que
consideramos representativos por su actualidad y su semejanza con el método aqui propuesto. Su
base de andlisis es la comparacion 1éxica y utilizan técnicas de recoleccion y densidades de datos
comparables. Uno de ellos estudia el inglés de Estados Unidos y el otro el espaiiol de la Peninsula
Ibérica y las Islas Baleares. Luego de presentar las generalidades de cada trabajo, se comparan con

lo aqui propuesto en la tabla 3-1.

3.2.1. Huangy cols. (2016): «Understanding U.S. regional linguistic

variation with Twitter data analysis»

Partiendo de 924 millones de tweets, registrados por 6.6 millones de usuarios en 48 estados
del area continental de Estados Unidos, divididos en 3.111 condados, los autores construyeron un
corpus de 7.800 millones de palabras. Eligieron un conjunto de 211 alternancias Iéxicas, teniendo
cuidado que las variantes de cada palabra pudieran ser alternadas en cualquier contexto?.

En cada condado verificaron el niimero de usuarios que utilizaron cualquier variante de las
alternancias elegidas durante un periodo de un afio. Eliminaron las alternancias mds infrecuentes
basados en dos reglas: 1) La alternancia se consider¢ presente si al menos 5 usuarios del condado
utilizan cualquiera de sus variantes, 2) descartaron la alternancia si no esta presente en mas de
1000 condados. Con estas reglas las alternancias se redujeron a 59.

Para cada alternancia calcularon, condado por condado, la variante preferida por cada usua-
rio, si habia més de una se tomaba la de mayor frecuencia. Como valor de la variante en cada
condado, usaron un indice promedio de preferencia de la variante (MVP por sus siglas en inglés)

que mide la cantidad de usuarios que utilizaron una variante en ese condado.

ZPor ejemplo el grupo <madre>, <mamd>, <mamita>, etc, en espafiol colombiano, deberia prescindir de las variantes
<madre>y <mamita>, que es bien sabido que tienen usos dialectales cercanos pero no coincidentes con el concepto
de madre bioldgica.
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Evaluaron la autocorrelaciéon geografica de las 59 variantes por medio de la prueba de Moran
I. De las 59 variantes, eligieron las 38 con valores-p menores de 0.0001. Luego de cartografiar esas
38 variantes, comprobaron que existia una gran diferencia de usuarios y tamaifio del corpus entre
condados. Algunos condados no tenian ni siquiera un usuario para algunas de las 38 variantes, asi
que tuvieron que utilizar una técnica de suavizado para acentuar los patrones regionales. La técnica
fue un kernel de suavizado aplicado a cada alternancia: si una variable no estaba registrada en un
condado, se le asignaba el valor mds pequeiio de MPV registrado en los condados vecinos.

Con los resultados de este proceso, los investigadores realizaron un andlisis de componen-
tes principales para encontrar las alternancias que producian la mayor parte de la variacién en los
datos. Encontraron que 13 de las 38 alternancias elegidas producian 85 % de la variacion. A partir
de esas 13 variantes utilizaron técnicas de agrupamiento para encontrar las regiones dialectales del
territorio continental de Estados Unidos. Encontraron una divisién principal norte-sur y nueve sub-
divisiones que coinciden parcialmente con los datos de la literatura (diversos estudios de Labov.).
La figura 3-4, tomada de (Huang y cols., 2016) muestra la comparacién de sus resultados con los

trabajos de Labov.

3.2.2. Donoso y Sanchez (2017)

Los autores parten de un corpus de 11 millones de tweets geolocalizados en espafiol, proce-
dentes del territorio europeo entre octubre de 2014 y junio de 2016. Removieron del corpus los
hastags, los enlaces y las menciones usando un tokenizador disefiado para el inglés y adaptado
para el espafiol.

Eligieron 89 conceptos para las alternancias, obtenidos del proyecto Varilex (Variacion l1éxi-
ca del espaiiol en el mundo)?. Igual que Huang y cols. (2016), Donoso y Sanchez (2017) tomaron
variantes en las que se pudiera ignorar la ambigiiedad seméntica. Seleccionaron los tweets que con-
tenian al menos una de las variantes correspondientes a las 89 alternancias, encontrando 219362.

Dividieron el mapa de la Peninsula Ibérica con una rejilla de poligonos de 1200 km?. Asig-

3https://lecture.ecc.u-tokyo.ac.jp/ cueda/varilex/
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Figura 3-4.: Comparacion de las nueve regiones encontradas por Huang y cols. (2016) (limites en
negro), con las propuestas por Lavob (lineas moradas).

naron a cada celda un color correspondiente a la variante con frecuencias mas altas, obteniendo
un mapa de distribucién variantes para cada concepto. Verifican la validez de su estudio hasta este
punto, comparando algunos de los mapas de distribucién obtenidos, con modelos de distribucién
aceptados en dialectologia. Concluyen que al menos para la distribucion de conceptos individuales
su acercamiento ofrece resultados validos.

Para sintetizar los datos, utilizaron dos métricas de distancia dialectal: similaridad coseno y
la métrica de Jensen-Shannon. Realizaron dos mapas para cada métrica, representando la distancia
léxica de cada rejilla con una escala de color. Los puntos de referencia con respecto a los cuales
midieron la distancia en cada mapa, fueron las dos rejillas que tuvieron la mayor distancia lingiiis-
tica entre ellas segin cada métrica. La figura 3-5, tomada de Donoso y Sdnchez (2017) muestra los
resultados obtenidos.

En los mapas, segtin los autores, se pueden distinguir zonas de variedades rurales (las mds

oscuras y de color morado) y zonas de variedades urbanas (amarillas, verdes y azules), Estando
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Figura 3-5.: Sintesis de distancias globales. A la derecha distancias coseno, a la izquierda métrica
de Jensen-Shannon. (a) y (b) representan la seleccion de cada uno de los puntos con
distancias léxicas més grandes.

estas ultimas en la zona costera y al rededor de las ciudades mas industrializadas.

3.3. Aportes de los articulos a este trabajo

El articulo de Nerbonne y Kleiweg (2007) evidencia que la dependencia de pardmetros va-
riables en dialectometria es un punto problemético. Nerbonne y Kleiweg (2007) plantean como
solucion una técnica de evaluacion de los parametros en la medicion de distancia dialectal. A no-
sotros, este articulo nos sugiri6 la necesidad de crear una técnica no paramétrica, que ofreciera
medidas basadas en criterios estadisticos con un nivel de confianza asociado.

Los resultados de una técnica con esas caracteristicas, podrian usarse, entre otras cosas, para
evaluar otros métodos dialectométricos cuando no sea posible recurrir a un modelo estdndar de
distribucién dialectal. Para usar los resultados de nuestro método como modelo de comparacién

habria que aplicar nuestra técnica y la técnica dialectométrica a evaluar sobre el mismo conjunto
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de datos. Las diferencias en el origen de los datos asi como las densidades y distribuciones de las
localidades de analisis pueden dificultar la comparacion de resultados. Sin embargo en la seccién
6.3 se demostrara que al menos para el espafiol de Colombia con los datos y localidades registrados
en el ALEC, es posible realizar algunas comparaciones.

En los métodos dialectométricos y dialectoldgicos tradicionales se selecciona un grupo de
alternancias iniciales* (provenientes de los mapas en atlantometrfa, de trabajos anteriores como en
Huang y cols. (2016) o de fuentes 1éxicas como Varilex en Donoso y Sanchez (2017)). El método
de dialectonos, en cambio, utiliza la estructura geografica de todas las caracteristicas () registradas
en el corpus.

En Huang y cols. (2016) se utiliza la medida de autocorrelacion geografica solo para seleccio-
nar las alternancias que producen mejores patrones regionales, dentro de un conjunto de alternan-
cias predefinidas. Este procedimiento, nos hizo pensar que si se mide la autocorrelacién espacial
de todo el vocabulario del corpus, se consigue un listado de palabras regionales sin necesidad de
recurrir a alternancias ad hoc.

Desde luego una consecuencia de no utilizar alternancias es que el método no puede ofrecer
mapas de distribucion de variantes, pero en dialectometria este suele ser un insumo, no un resul-
tado dialectométrico esperado. Ademads, una vez seleccionadas las palabras regionales, el lingiiista
puede utilizar ese listado y el corpus de tweets, para buscar alternancias relevantes.

No utilizar alternancias ad hoc ofrece muchas ventajas. Por ejemplo se puede hacer un mejor
uso de la totalidad de los datos, sin sesgarlos a estudios previos. Huang y cols. (2016) tiene un
corpus 7.800 millones de palabras del que solo aprovechan al final 13 alternancias y Donoso y
Séanchez (2017) solo aprovechan 89, todas ellas predefinidas. Este trabajo, en cambio, parte de un
corpus 291 millones de palabras del que se utilizan casi 16 mil, seleccionadas a partir de un criterio
objetivo y calculable a partir de una prueba estadistica probada en dialectometria (HSIC).

Al comparar las palabras regionales obtenidas en este trabajo por HSIC con diccionarios de

4Recordemos que para Montes (1987), la definicién subjetiva de un grupo de normas, es el mayor problema meto-
dolégico de la dialectologia tradicional.



3.3 Aportes de los articulos a este trabajo 77

regionalismos construidos por lexicdgrafos expertos (Henriquez y Rozo, 2018) y por la comunidad
en Internet (AsiHablamos.com, 2008; DiccionarioLibre.com, 2008), se respaldé la seleccién sin
necesidad de trabajo lingiiistico previo, como se explica en la seccion 5.3.2.2.

Desde luego es probable que se puedan ofrecer resultados aceptables con una porcién mucho
menor de palabras regionales. Pero al no restringir el grupo de variantes salvo por su autocorrela-
cién geografica, pudimos lidiar mejor con la ausencia de datos para algunos puntos de andlisis. En
nuestro caso ningtin punto presenta ausencia de datos. Huang y cols. (2016) resuelven el problema
suavizando los datos. El método de dialectones, en lugar de modificar los datos para suavizar los
valores atipicos o completar los datos faltantes, propone pruebas estadisticas para descartar casos
en los que la aleatoriedad o la falta de datos puedan producir un patrén falso o de baja significancia
estadistica.

El tamano de los subcorpus sigue siendo un problema para el método propuesto en este tra-
bajo. Huang y cols. (2016) utilizan el MVP para normalizar los corpus a nivel de usuario. Nosotros
preferimos usar frecuencias de aparicidn relativas, normalizadas o rankings. Las frecuencias nor-
malizadas pueden afectar las mediciones cuando el desbalance entre los corpus es muy grande,
pero por medio de andlisis estadisticos pudimos determinar que relaciéon de tamafio entre corpus
ofrece resultados confiables (ver seccion 5.3.3.2). Ademds, mientras cualquier técnica de medida
basada en alternancias es dependiente de las variedades lingiiisticas a estudiar, las frecuencias de
aparicion de una palabra grafica son independientes incluso de la lengua. Esa caracteristica hace
que que este método pueda utilizarse para buscar patrones dialectales de multiples lenguas simul-
tdneamente, tedricamente de todas las lenguas que compartan un mismo sistema de escritura.

Las frecuencias de aparicién en un corpus suficientemente grande garantizan ademds que
ciertos tipos de datos anémalos pierdan peso en la muestra sin necesidad de procesamientos adicio-
nales. Por ejemplo errores tipograficos como «pader» por «padre» u ortograficos como «ermano»
por «hermano» aparecerdn un numero de veces considerablemente menor que las versiones «co-
rrectas». Se entrecomilla la palabra «correctas», porque entre otras cosas este método no asume

ningun criterio de correccién salvo el uso. Si las formas «pader» o «ermano» aparecen en el cor-
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pus una gran cantidad de veces y ademads registra una alta coherencia geografica, no son errores
ortotipogréficos sino variantes regionales que cualquier andlisis basado en alternancias predefini-
das pasaria por alto. En este trabajo, por ejemplo, la variante con mayor coherencia geogréfica
resulto ser «nojoda», que de ninguna manera hubiera aparecido si hubiéramos elegido un criterio
de correccion o un listado de variantes predefinidas en la literatura.

La visualizacién de los resultados es la diferencia final. Huang y cols. (2016) ofrecen zonas
dialectales claras y Donoso y Sanchez (2017) mapas de diferencias consolidadas. El método de
dialectones, en cambio, presenta mapas con una serie de lineas interrumpidas similares a la re-
presentacion de panal de abejas. Inicialmente estos mapas pueden ser mads dificiles de interpretar
que los mapas de distancia o distribucion dialectal, pero como el método de dialectonos reduce el
nimero de pardmetros, sus resultados estdn mads relacionados con los datos en bruto. El método
modifica menos la realidad geolingiiistica que analiza y puede garantizar un grado de confianza
cuantificable en los resultados, al menos en relacién con conjunto de datos analizado.

En la tabla 3-1, se muestra un resumen comparativo de las principales diferencias entre Do-

noso y Sanchez (2017); Huang y cols. (2016) y este trabajo.

Aspecto Huang y cols. (2016) Donoso y Sanchez Este trabajo
(2017)
Region geografica Estados Unidos Espafia continental e Colombia.

Islas Baleares

Fuente del corpus Twitter (2013-2014)  Twitter (2014-2016)  Twitter (2010-2016)

Tamaiio del corpus  7.800 millones de pa- 219362 tweets 291 millones de pala-
labras bras
Unidades de analisis 3.111 condados ~ 421 é&reas cuadra- 237 ciudades y muni-

geografico das de 1.200 km? cipios, filtrados a 160.
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Unidades de analisis

lingiiistico

Frecuencia de alter-

nancias

Frecuencia de alter-

nancias léxicas

Frecuencia relativa de
aparicion de cada pa-

labra

Variedades lingiiisti-
cas objetivo sin cam-

biar parametros

Ingles de estados uni-

dos

Espatfiol Ibérico

Cualquier grupo de
variedades  lingiiis-

ticas o lenguas que

Universo léxico

211 alternancias pre-

89 alternancias toma-

utilicen el mismo
alfabeto.
Todo el vocabulario

definidas das de Varilex del corpus (~ 1 mi-
116n de palabras).
Método de seleccion Heuristica y Moran I Ninguno HSICy p <0,05.
de caracteristicas con p < 0,001
Caracteristicas 38 89 alternancias 15.933
seleccionadas

Valor de las caracte-

risticas

Promedio de variante

preferida (MPV)

Frecuencia relativa de
la variante mas fre-

cuente

Frecuencia de palabra

normalizada

Manejo de ruido

Suavizado con kernel

gausiano

Ninguna

Significancia estadis-

tica

Reduccion de di-

mensionalidad

Andlisis de compo-

Promedio de distan-

cias

Ninguna

Comparacion de

unidades dialectales

nente principal (PCA)
Cluster 2D sobre
PCA

Promedio de Simila-
ridad coseno y pro-
medio de métrica de

Jensen-Shannon

Prueba de rango con

signos de Wilcoxon
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Visualizacion

Areas de condados
coloreadas por agru-

pacion

Areas cuadradas colo-
readas segun variante
y segun distancia a un

punto seleccionado

Ancho de linea en te-

selacion de Voronoi.

Tipo de deteccion

Areas dialectales

Distancias dialectales
a un punto de referen-

cia

Fronteras dialectales

lineales (glosotonos).

Significancia

distica

esta-

No propuesta

No propuesta

p <0.05

Tabla 3-1.: Comparacién entre los trabajos Huang y cols. (2016), Donoso y Sanchez (2017) y este

trabajo.



4. Definicion del problema

4.1. Situacion problematica

El procedimiento tradicional de la dialectometria para obtener regiones dialectales consiste

basicamente en:
1. Seleccionar un conjunto de normas lingiiisticas que muestren una clara variacion dialectal.

2. Elegir un conjunto de localizaciones geogréaficas y recolectar informacion que permita eva-

luar el comportamiento de las normas lingiiisticas elegidas en cada una de ellas.

3. Construir una matriz de distancias dialectales a partir de los datos recogidos en el punto

anterior.

4. Clasificar las regiones dialectales aplicando técnicas de clustering, frecuentemente combi-
nadas con procedimientos de reduccion de dimensionalidad, a la matriz de distancias dialec-

tales.
5. Representar los resultados en mapas de clasificacion dialectal.

Esta metodologia tiene diversos inconvenientes, como los sefialados en Grieve (2014); Ner-
bonne y Kleiweg (2007); Nguyen y Eisenstein (2017), siendo el principal que no se adapta bien al
trabajo con corpus porque depende demasiado de consideraciones lingiiisticas previas sobre los da-
tos, ignora las coordenadas geograficas en el andlisis y carece de medidas de confianza estadistica

que permitan evaluar objetivamente los resultados.
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4.1.1. Ignorar las coordenadas geograficas en el analisis

La dialectometria tradicional ignora las coordenadas de los puntos de andlisis al construir las
matrices de distancia y similitud y solo las retoma al final del proceso para visualizar los datos.
Sin embargo, es bien sabido en geografia, ecologia y ciencias sociales que tener en cuenta las
variables geograficas durante todo el proceso revela patrones que son imposibles de descubrir si se
ignora la multidimensionalidad del espacio de donde se toman los datos. Para ilustrar la situacién
se propone un recurso didictico tomado de la autocorrelacion espacial: Consideremos una isla

hipotética dividida en 33 regiones, cada una nombrada con letras como lo muestra la figura 4-1a.

d)

h)

ST

Figura 4-1.: Diferentes patrones de ocurrencia de una variante lingiiistica en una isla hipotética.

Ahora supongamos que en cada una de esas regiones puede presentarse 0 no un conjunto
de variantes lingiiisticas cuya distribucion se presenta en los mapas de (b) a (1). Los mapas de la
primera fila (4-1 b a d ) muestran patrones sin coherencia geogréfica regional. En (a) la variante
se presenta en todo el territorio, lo que la descarta como caracteristica dialectal; en (b) y en (c) el
patrén es totalmente aleatorio; y en (d) se presenta una distribucion uniforme pero poco probable

en la realidad. Los patrones de la segunda fila (e a h) muestran agrupaciones claras (e y f), una
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preferencia de distribucion norte-sur o este-oeste (e, f y g) o al menos la presencia de una posible
franja fronteriza, mds clara en (h) y més difusa en (g).

Si tuviéramos en cuenta solo las variantes lingiiisticas de la segunda fila, la informacién agre-
gada de esos cuatro mapas nos daria fuerte evidencia de la existencia de dos dialectos principales
en la isla.

La tercera fila muestra lo que ocurriria si tomdramos los mapas de la segunda fila y redistri-
buyéramos aleatoriamente la ubicacién de las 33 regiones originales manteniendo los valores de
las variantes en cada territorio. Claramente los patrones regionales desaparecen, pero un analisis
que solo tuviera en cuenta la extension territorial de la variante y no su ubicacién geografica, co-
mo lo hacen los métodos dialectométricos tradicionales (ver 2.3.2.2), daria resultados similares al
analizar la segunda y la tercera fila.

Como se indico en varias secciones previas de este trabajo, una solucidén parcial a este pro-
blema es trabajar con atlas lingiiisticos, pues los investigadores seleccionan manualmente normas
lingiiisticas con una distribucion geografica coherente inspeccionando los mapas, pero esa no es

una alternativa en el trabajo con corpus.

4.1.2. Asuncion a priori de la existencia de dialectos

Como not6 Grieve (2014), la mayoria de los enfoques dialectométricos se enfocan en con-
firmar las suposiciones de los investigadores en lugar de probar la existencia o no de regiones
dialectales.

Esas suposiciones suelen basarse en el conocimiento que tiene el investigador acerca del
comportamiento regional de ciertas normas lingiiisticas. Como el primer paso del proceso inclu-
ye la seleccion de un grupo de normas, se puede dar el caso de que el investigador seleccione
precisamente el grupo de normas que compruebe su hipétesis, o que durante la seleccién organi-
ce las variantes segin una bibliografia previa que ya dé por hecho el comportamiento regional a

confirmar.
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Ademads, si se ignora cierto grupo de variantes no documentadas, se ocultan en el andlisis
datos que podrian revelar nuevos dialectos o cambiar de manera dréstica las distribuciones.

En la introduccion se cité a Montes mencionando la idea de Coseriu de que los dialectos solo
existen después de delimitarlos, pero una dialectometria que utilice grupos de normas predefinidas
y basadas en la preexistencia de cierta distribucion dialectal es un problema metodolégico mucho
mayor que la paradoja de Coseriu: implica que en la investigacion se privilegien pruebas que con-

firmen una hipdtesis particular, algo absolutamente inaceptable en cualquier disciplina cientifica.

4.1.3. Falta de evidencia estadistica

Grieve (2014); Nerbonne y Kleiweg (2007) sefialan también que la mayoria de los métodos
dialectométricos carecen de un patrén objetivo de comparacion, un instrumento de medida que dé
cuenta de su precision y su grado de incertidumbre.

En el trabajo con atlas lingiiisticos, por ejemplo, se presume que los datos ofrecidos por el
atlas ya estdn depurados y representan una realidad lingiiistica ordenada y libre de ruido. Pero
al trabajar con corpus debe asumirse que hay ruido en los datos, y los métodos dialectométricos
tradicionales son débiles para tratar con ese fendmeno. Por ejemplo, las medidas de similitud y
diferencia, y por tanto las matrices de distancia, no proveen informacién acerca de la significancia
estadistica de los datos que producen. Esto quiere decir que no hay manera de distinguir cudles de
los patrones revelados son producidos por una verdadera distribucién dialectal y cudles por simple
azar.

Recientemente se han empezado a usar tests de correlacion espacial, como Moran I, el test de
Mantel o HSIC, entre otros, pero solamente para evaluar la pertinencia de las variantes o del grupo
de normas seleccionadas. Este trabajo pretende ofrecer un test estadistico para el calculo de las
tablas de «distancia» dialectal. Se entrecomilla distancia porque este test no provee precisamente
una medida de distancia, sino mas bien de la relacion entre la distribucién de dos sistemas de

normas lingiiisticas geolocalizadas y caracterizadas por frecuencia de aparicion. En lugar de una
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distancia, esa medida puede ser mds bien interpretada como permeabilidad o tensidn: la resistencia

a aceptar las variantes del otro sistema de normas.

4.1.4. Necesidad de parametros

Como se puede comprobar en la seccion 2.3, en cada paso del proceso dialectométrico se

incluyen decisiones que modifican el resultado, por ejemplo:
= La seleccién y el agrupamiento en faxats del sistema de normas a analizar.

= La inclusion o exclusion de ciertas variantes segun su extension geogréfica o frecuencia de

aparicion.

= La representacion del valor de las variantes en la tabla de caracteristicas, por ejemplo, mo-

dificando su peso con criterios lingiiisticos o geograficos.
= La definicidn de los pesos de las caracteristicas.

= La seleccion de similitudes, diferencias o una combinacién de ambas para determinar la

distancia dialectal.
m [a seleccion de una medida de distancia.

= [os pardametros de los métodos para la reduccion de la dimensionalidad (ej. el nimero de

dimensiones a la que se proyectan los datos).

= [os pardmetros de los métodos de clustering utilizados (ej. el nimero de grupos, el diametro

de distancia que define un grupo, etc).

= La seleccion de un método de visualizacién de los datos y los pardmetros necesarios para la

visualizacion.

Y, en el caso de que el resultado esperado sea una clasificacion dialectal geograficamente determi-

nada, la seleccion de un método de agrupamiento. En este punto las técnicas de clustering cumplen
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un papel muy importante, pero en la practica todos los métodos de clustering requieren del ajus-
te de pardmetros de algun tipo; por ejemplo, se puede definir el nimero de agrupaciones que se
quiere conseguir o algunas caracteristicas que deben tener los puntos alrededor de los cuales se

agruparan.

4.2. Justificacion

Teniendo en cuenta los problemas expuestos, se ve que es posible combinar cada uno de
los parametros, las normas y los criterios, para demostrar casi cualquier hipétesis de distribucion
dialectal o cualquier disposicion de patrones adecuada para defender una hipdétesis dialectal.

Desde luego, no se afirma que los dialectélogos y dialectometras jueguen maliciosamente
con los pardmetros hasta conseguir el resultado que esperan, pues cada decision que toman esta
justificada con criterios lingiiisticos, dialectolégicos, geolingiiisticos y matematicos bien sustenta-
dos, pero resulta util proponer un método libre de pardmetros o al menos con un nimero reducido

de ellos, para que les sirva a las otras técnicas como patrén general de comparacion.

4.3. Pregunta de investigacion

(Coémo conseguir un instrumento de medida dialectométrico basado en corpus léxicos que
ofrezca una medida de certeza estadistica y dependa del menor nimero posible de pardmetros

lingiiisticos, matemadticos y cartograficos?

4.4. Objetivos

4.4.1. General

Plantear un método dialectométrico que trabaje sobre corpus léxicos geolocalizados y ofrezca

como resultado final zonas de transicion dialectal estadisticamente significativas.
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4.4.2. Especificos

= Conseguir una medida de diferenciacion dialectal que utilice el menor nimero de pardmetros

para su célculo y que se asocie a una medida de confianza estadistica.

= Aplicar el método a un corpus Iéxico geolocalizado, tomado de Twitter y restringido al terri-

torio colombiano.

= Ofrecer una representacion geogréfica de los resultados del método.



5. Metodologia

En el método dialectométrico para trabajo con atlas lingiiisticos, propuesto por la escuela
de Salzburgo (ver figura 2-2), la divisién entre la realidad geolingiiistica empirica y los datos
estd determinada por la metodologia geolingiiistica de realizacién del atlas. En este método en
cambio se asume que una parte mayor o menor de esa realidad esta directamente representada
en la fuente de datos geolocalizada (ver figura 5-1). Esta realidad geolingiiistica est4 filtrada por
las reglas de interaccion de los hablantes en Internet y por las caracteristicas particulares de cada
red. En Facebook por ejemplo es mas comun una estructura tipo conversacion y las interacciones
son mds largas, mientas que en Twitter los textos estan limitados a 255 caracteres y por tanto las
intervenciones suelen ser mas concretas. Los dos medios permiten recoger corpus 1éxicos, pero
Twitter tiene dos ventajas: 1) los textos suelen ser de tamafio mas homogéneo y 2) su extraccion de
la plataforma con criterios geogréficos resulta mas simple. Tal vez sea por eso que se ha convertido
en la fuente de datos preferida para conformar un corpus léxico geolocalizado.

El primer paso real del método de dialectonos, propuesto en este trabajo, parte de la for-
malizacidn estadistica de dialecto, que se presentd en la seccion 2.8. Es esa formalizacién la que
determina el tipo de datos a recoger de la red social escogida y la forma de tratarlos estadisti-
camente. También es posible que este método se utilice con otro tipo de datos, por ejemplo con
informacion contenida en atlas lingiiisticos. En ese caso, la formalizacion de dialecto deberia ser
ajustada para adaptarse a otro tipo de medidas diferentes a la frecuencia de aparicion.

Una vez definida la formalizacién del dilecto y la fuente de datos, el investigador decide

el tipo y la distribucién de las localidades geogréficas a analizar (urbanas o rurales, densidad de
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zados.
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poblacién, la distribucién o densidad territorial, etc) y procede a recolectar el corpus y procesarlo.
En el caso de los corpus tomados de redes sociales este proceso implica que la seleccion de los
puntos de andlisis esté realmente representada en el medio. Ademads se requiere limpiar el ruido
propio de cada red social. Por ejemplo los hastags, los enlaces web y otro tipo de palabras y
expresiones que son mds caracteristicos del medio que de alguna variedad lingiiistica regional.

El resto del proceso esta mediado siempre por la formalizacién de dialecto. En el caso de la

formalizacidn propuesta en este trabajo requieren tres pasos bdsicos:

1. Determinar las caracteristicas dialectales Cp de la variedad lingiiistica de base V., (ver sec-

cién 2.8.1) 1.

2. Determinar qué caracteristicas de Cp aparecen en cada habla local Hy. Estas caracteristicas,
conformarén el conjunto C; de caracteristicas dialectales de cada habla loca (ver seccion

2.8.2).

3. Comparar, mediante una prueba estadistica, la distribucién del conjunto de caracteristicas
dialectales Cab,; de cada pareja a y b de hablas locales vecinas. La prueba determinard si

pertenecen o no a un mismo dialecto y definird una magnitud de diferencia entre las dos>.

A continuacién describiremos la manera detallada como fueron ejecutados estos y otros pa-
sos, realizados en este trabajo. Obviaremos la formalizacién de dialecto que ya se presentd en la

seccion 2.8.

5.1. Recoleccion y tratamiento del corpus

Siguiendo la tendencia actual de uso de datos de Twitter como fuente para analisis dialectales
Doyle (2014,?); Huang y cols. (2016), se recolect6é un corpus de tweets geolocalizados en espafiol

de Colombia.

IEsto se puede hacer con cualquier prueba de autocorrelacién. En este trabajo se eligié HSIC porque los antecedentes
(Nguyen y Eisenstein, 2017) demostraron que es la mejor de las alternativas disponibles actualmente.

2En este trabajo se eligi6 WSRT porque trabaja con muestras pareadas y no exige ninguna distribucién especial en
los datos a procesar
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5.1.1. Definicion y division del territorio (Seleccion de localidades)

Dado que el punto de referencia geolingiiistico mas cercano para este trabajo es es ALEC, se
intentd recolectar informacién de los mismos puntos de andlisis, por eso el nimero inicial de loca-
lidades elegidas fue 237. Sin embargo la realidad socio demogréfica y el acceso de esas localidades
a Internet es bastante complejo, asi que que se tuvieron que reemplazar las localidades originales.
Para la seleccion de los nuevos puntos se escogieron inicialmente 238 localidades cercanas a las
localidades encuestadas en el ALEC, con al menos 10 mil habitantes reportados en el censo de
20053, Para que las consultas no se sobrepusieran geograficamente, se removieron las ciudades
pequefias que quedaban dentro de un rango de 15 millas (24 km) de ciudades con mas de 100 mil
habitantes o dentro de un rango de 7 millas (11 Km) del resto de ciudades. Con este proceso las
238 localidades se redujeron a 231.

El listado completo de ciudades puede verse en el anexo A y la distribucion de las localidades
elegidas finalmente 160* comparadas con las del ALEC en la figura 5-2. La figura 5-3 muestra la
distribucion de las localidades del ALEC dentro de la teselacion de las localidades de este trabajo
y en el anexo C se pueden ver comparaciones detalladas departamento por departamento, asi como

otros mapas que pueden resultar utiles para andlisis posteriores.

5.2. Recoleccion de datos de Twitter

La recoleccion de datos de Twitter se hizo de manera semiautomatica utilizando la pagi-
nahttps://twitter.com/search-home?lang=en. Se selecciond espafiol como lengua
objetivo, se fijaron las coordenadas de cada localidad y un radio en millas dependiendo de su po-
blacion registrada en el censo de 2005 y se introdujo la fecha de busqueda desde el primero de
enero de 2017 hacia atrés.

Se cre6 un script en iMacros (ver anexo D), que simulaba 300 pulsaciones de «ctl+fin» (un

3https://www.dane.gov.co/index.php/estadisticas—por—tema/demografia—y
-poblacion/censo-general-2005-1
“4Para la explicacién de este nimero ver seccién 5.3.1
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Figura 5-2.: Distribucion geografica de las ciudades seleccionadas a la izquierda para el corpus
de este trabajo, a la derecha las localidades del ALEC. En la primera fila sobre los
departamentos y en la segunda con las Teselaciones de Voronoi correspondientes
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avance de pagina). Luego se grababa el contenido de la pagina en un archivo HTML. Cada archivo
contenia entre 2 mil y 3 mil tweets. Luego el script reconstruia la consulta modificando la fecha a
partir de la fecha del altimo tweet recuperado. Esta operacion se realizaba cambiando manualmente
la ciudad hasta que el buscador dejara de arrojar resultados para ella. Luego con un script de Python
se extractaban los tweets de los archivos html de cada ciudad, generando un archivo csv por cada

ciudad con los tweets recolectados.

5.2.1. Tokenizacion de los tweets y limpieza de datos

A partir de los archivos csv de los tweets de cada ciudad y por medio de scripts de Python,
se seleccionaron palabras gréficas separando cada secuencia de caracteres limitada por espacios
o signos de puntuacién. Luego se descartaron las palabras propias del medio: que no estuvieran
compuestas exclusivamente por letras, los hastags, los enlaces, las referencias a imdgenes, etc; las
que tuvieran un caracter probablemente expresivo detectado por repeticion de letras o silabas; las
que pudieran expresar nombres propios o ancronimos al ser encontradas en el corpus con altas
frecuencias de aparicion de mayuscula sostenida o mayuscula inicial, etc; y finalmente los hdpax,
dado que de entrada sabemos que no tienen coherencia geografica. La funcién de Python para estas
tareas puede ser consultada en el apéndice E. Finamente el listado de palabras se reuni6 en una sola
tabla de caracteristicas por ciudad.

El corpus resultante esta formado por aproximadamente 28 millones de tweets producidos
por 1.5 millones de usuarios, que luego de la tokenizacion y el filtrado arrojaron 291 millones de
tokens y un vocabulario de 413 mil tipos. Dado que la poblacién estimada para Colombia en 2017
es de aproximadamente 48 millones de personas, el corpus comprende aproximadamente el 3 % de

la poblacion.
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5.3. Metodologia dialectométrica de dialectonos

5.3.1. Ajuste inicial del desbalance (#fokens > )

Como es de esperar en corpus regidos de Internet, algunas localizaciones tendrdn corpus muy
pequefios ya sea porque el acceso a Internet a esas zonas es limitado o porque las caracteristicas
sociodemograficas o econémicas de la poblacién lo restringen. Si el corpus de una localidad par-
ticular es muy pequefio, el numero de ocurrencias de una determinada caracteristica w serd muy
pequefio para buscar patrones significativos®. En nuestro caso hay localidades con corpus desde 6
mil fokens hasta 35 millones de tokens. Para controlar este efecto en el trabajo se utiliza el pardme-
tro o, que determina un limite minimo de tokens que debe tener una localidad para ser considerada
en el resto del andlisis. Se eligié un o de 50 mil tokens, que redujo las localidades de 231 a 160.

Inicialmente la eleccidén de ¢ = 50000 es «arbitraria», no esta basada en criterios estadisticos,
simplemente elegir un nimero mayor hubiera descartado 1la mayoria de las localidades dejdndonos
sin puntos de andlisis. La principal incidencia de & en los resultados es la reduccién de los puntos
de andlisis y por tanto de su densidad. Para calcular el efecto real del desbalance de corpus con el

método de dialectonos se realiza una prueba que es explicada en la seccién 5.3.3.2.

5.3.2. Determinacion las caracteristicas que conforman la estructura

dialectal

Como vimos en la seccion 2.8, comparar dos hablas locales para saber si hacen parte de un
mismo dialecto consiste en comparar sus caracteristicas dialectales. Para ello se tomé el conjunto
W de todos los tipos presentes en el corpus luego del la tokenizacién y la limpieza (413 mil tipos).
Para cada palabra w en ese conjunto se tomo el vector de sus frecuencias relativas F,, indexadas por
localidad y se realiz6 el cdlculo de correlacion espacial entre el vector de frecuencias de la palabra

y el vector L, de coordenadas geograficas de las 160 localidades.

SNétese que a diferencia de los trabajos de Huang y cols. (2016) y Donoso y Sanchez (2017), el problema no es la
ausencia de datos sobre una variante sino la significancia estadistica de valores muy pequefos



5.3 Metodologia dialectométrica de dialectonos 96

5.3.2.1. Parametro [3: limite de tamafio del conjunto de caracteristicas dialectales de la

variedad lingliistica de base Cp

Para realizar el cédlculo se utiliz6 el cédigo ofrecido por Nguyen y Eisenstein (2017) en la
direcciéon https://github.com/dongpng/geo—-independence—-testing. Ese codi-
go calcula al tiempo el valor de HSIC y su valor-p. Como se explicé en la seccion 2.6.1, el cdlculo
de este valor esta basado en permutaciones y este proceso es computacionalmente exigente. Con la
infraestructura de hardware disponible durante la realizacion del trabajo (portétil con procesador
Intel-Corel7 de 2.4GHz y 8G de ram), el cdlculo de HSIC con valor-p para cada palabra tardaba
aproximadamente 25 segundos, asi que el cdlculo de para los 413 mil tipos hubiera tardado al rede-
dor de 119 dias. El valor de HSIC sin calcular su valor-p se obtenia en un promedio de 2 segundos
por lo que la revision del mismo ndmero de tipos, podia conseguirse en 10 dias.

Este inconveniente obligé a calcular primero el HSIC de todo el corpus sin su valor-p y luego
seleccionar las B palabras con HSIC mads alto para calcular su valor-p. Este pardmetro, por tanto,
es consecuencia de las limitaciones de hardware. Con mds tiempo o mejores equipos puede incluso
ser descartado.

Se escogi6é un B inicial de 20 mil basdndose en el criterio de que los célculos pudieran
realizarse en un tiempo razonable (5.8 dias). Al calcular los valores-p de esos 20 mil tipos se
obtuvieron 15939 tipos con valor-p<0.05 y ese valor es el B definitivo para este trabajo. La tabla
5-1, muestra las 10 palabras con HSIC més alto que satisfacen p < 0,05. En el anexo F se puede ver

el listado total de las 15939 palabras elegidas con su valor de HSIC y su significancia estadistica.

5.3.2.2. Eleccion del valor representativo de las caracteristicas

HSIC permite determinar la coherencia geografica de una variable comparando un valor asig-
nado a esa variable en una distribucion geografica determinada. En nuestro caso el valor que re-
gistramos para cada caracteristica es la frecuencia de aparicion. Sin embargo, como se ha dicho

anteriormente, sabemos de antemano que existe un desbalance entre los corpus de las localidades
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Palabra HSIC | Valor-p
nojoda 0,06864 | 0,00199
ombe 0,06698 | 0,00199
muy 0,06478 | 0,00199
vaina 0,06251 | 0,00199
pechiche | 0,05862 | 0,00199
pa 0,05560 | 0,00199
pues 0,05425 | 0,00199
cacho 0,05266 | 0,00199
nadien 0,05253 | 0,00199
compadre | 0,05213 | 0,00199

Tabla 5-1.: 10 palabras del corpus de Twitter con valor de HSIC maés alto que satisfacen p < 0,05.
Noétese como auin en este pequeio listado ya se pueden identificar al menos 3 formas
dialectales claramente identificables por cualquier hablante colombiano como pertene-
cientes a una variedad costefia.

por lo que era probable que utilizar un valor normalizado de la frecuencia diera mejores resul-
tados. Se considero inicialmente la opcién de utilizar las frecuencias sin procesar o los rankings
de cada palabra correspondientes a esas frecuencias, la opcion alternativa era utilizar frecuencias
o rankings normalizados por localidad, dividiendo su valor entre el total de frecuencias registra-
das en la localidad respectiva. Finalmente inspirado por la version logaritmica de la ley de Zipf,
log(F(w)) ~ —k(log(R(w)), se penso en linealizar las frecuencias y los rankings con la funcion
logaritmo.

Para evaluar cudl de esas opciones daba mejores resultados, se calcularon los valores de
HSIC con cada opcion. En cada caso se seleccionaron las 20 palabras con los HSIC mas altos y
se ordenaron de mayor a menor segin su valor de HSIC. Cada una de las seis listas ordenadas,
correspondientes a la selecciéon de una representacion valor, se compar6 contra tres diccionarios
de regionalismos®, registrando qué porcentaje de palabras de los listados aparecian en cada dic-
cionario. Las gréficas de la figura 5-4, presentan los resultados y muestran consistentemente que

la mejor eleccion para representar el valor de cada palabra en el célculo de HSIC es la frecuencia

5Dos diccionarios creados por la comunidad: AsiHablamos.com (2008); DiccionarioLibre.com (2008) y un diccio-
nario construido por lexicografos profesionales: Henriquez y Rozo (2018).
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Figura 5-4.: Evaluacion de resultados de HSIC con los valores del vector de caracteristicas lingiifs-
ticas expresados de seis maneras distintas. Cada grifica representa la comparacion
contra un listado de palabras extractado de un diccionario de regionalismos diferente.
El eje x registra el orden de la palabra segun su valor de HSIC (de mayor a menor).
El eje y representa el porcentaje de palabras de de listado de HISC que se encontra-
ron en cada diccionario. Por ejemplo, en el diccionariolibre, 10 % de las palabras se
habian encontrado hasta la palabra 4 mil del listado de HSIC. Todas las compara-
ciones muestran que las frecuencias normalizadas como valor del las caracteristicas
lingiiisticas, ofrecen listados con mayores tasas de acierto .

normalizada (Linea oscura continua). En el anexo H se puede ver el listado de palabras tomado de

cada diccionario para esta comparacion.

5.3.3. Comparacion de estructura dialectal de hablas locales
5.3.3.1. Determinacion de hablas locales vecinas

Ya que el método intenta comparar hablas locales vecinas, es necesario determinar qué hablas
locales estdn en contacto de acuerdo a la seleccidn realizada. Para ello se utilizan teselaciones de
Voronoi, en este caso particular conseguidas a partir de las coordenadas geogréficas y la funcién
Voronoi de la libreria scipy.spacial de Python. Esta libreria aparte de calcular la teselacion, nos

arroja un listado emparejado de las localidades vecinas L.
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5.3.3.2. Determinacion y manejo del desbalance real entre componentes regionales de

cada habla local

En este punto ya tenemos definidas las caracteristicas dialectales de la variedad lingiiistica de
base Cp’ (15939 palabras). Por tanto podemos conocer las caracteristicas dialectales de cada habla
local C;8. El siguiente paso serfa comparar las distribuciones de cada pareja de localidades vecinas
L., mediante la prueba de Wilcoxon, pero si los conjuntos de caracteristicas no son idénticos
(Caq # Cby) ya sea porque tienen tamafios diferentes o simplemente porque no tienen exactamente
las mismas caracteristicas, la prueba de Wilcoxon no puede aplicarse pues se requiere que las
variables estén pareadas.

La soluciéon més obvia serfa tomar el conjunto de caracteristicas compartidas por las dos
hablas locales (Cay; N Cby), pero como este nuevo conjunto de caracteristicas puede resultar muy
pequeiio o incluso vacio, se consideraron dos posibilidades adicionales: 1) Utilizar todo el con-
junto de caracteristicas dialectales de la variedad lingiiistica de base y 2) Utilizar como patrén de
comparacion el conjunto de caracteristicas dialectales mas pequefio entre Cay y Cb, y restaurar
en el conjunto de caracteristicas mds grande las caracteristicas faltantes, teniendo en cuenta que
su frecuencia de aparicion en esa localidad es 0. La opcién adicional de tomar como referencia
el conjunto de caracteristicas mds grande es equivalente a tomar el grupo de caracteristicas de la
variedad lingiiistica de base, asi que se obviaron las pruebas de este escenario.

Para determinar cual de las opciones tenia menos repercusion en los resultados de la prueba
de Wilcoxon, se analiz6 el comportamiento de la correlacion de ranking en relacion con el desba-
lance de tamafio entre Ca, y Cby, utilizando los datos reales de corpus. La figura 5-5 muestra los
resultados en para cada una de las tres opciones.

En la figura 5-5, se puede ver una clara dependencia entre las variables al elegir como patrén
de comparacién todo el vocabulario dialectal de base (Cp). La eleccién del vocabulario en comiin

(Cayz N Cby) presenta un patrén similar. Claramente la mejor alternativa es el mas pequefio de

7Ver la ecuacién 2-19 en la seccién 2.8.1
8Ver la ecuacién 2.8.2
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Figura 5-5.: Comparacién de correlacion de ranking y proporcion de los vocabulario dialectales
(Cay/Cbh,) en tres posibles escenarios de seleccion: A la izquierda el vocabulario total
(Cp = 15939 palabras), en el centro el vocabulario comun de a y b, a la derecha el
vocabulario mas pequefio entre Cay y Cb,.

los dos vocabularios, pues la grafica demuestra una mayor independencia entre el desbalance de
tamafo de los vocabularios y la correlacidon de ranking. La gréfica incluso sugiere que con el mas
pequeiio de los vocabularios, si la correlacion de ranking es superior a 0.3, el desbalance entre el
tamafio de los vocabularios apenas afecta los valores de la prueba de Wilcoxon.

Este resultado era previsible si se considera que al elegir el corpus mds pequeio se nivela el
tamafio de los dos corpus, pero suponemos que también tiene una explicacion lingiifstica: Como
los vocabularios dialectales seleccionados estdin compuestos enteramente por palabras que ya de-
mostraron tener una coherencia geografica alta®, el mds pequefio de los vocabularios dialectales
necesariamente es parte de un dialecto o subdialecto. Si el vocabulario dialectal mas grande entre
los dos hace parte del mismo dialecto o de un superdialecto relacionado, deberia contener la mayor

parte de las caracteristicas dialectales del vocabulario mas pequeiio.

9Es decir que ni son parte de la estructura general de la variedad lingiiistica de base ni son caracteristicas puramente
locales
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5.3.4. Determinar la divergencia dialectal: correlacion de ranking y

glosotonos

Como ya se explic6, dos dialectos o dos hablas locales, comparten una porcién de la estructu-
ra lingiiistica con su variedad lingiiistica de base y se diferencian esencialmente por sus estructuras
dialectales. Medir la diferencia de esas estructuras, caracteristica a caracteristica, es medir cuanto
divergen los dos dialectos. La correlacion de ranking del WSRT parece una buena medida para
representar esa divergencia, pues su valor indica precisamente la diferencia entre los valores posi-
tivos y negativos de las restas rakeadas, es decir: la proporcidn entre las caracteristicas que tuvieron
una frecuencia mds alta en el habla local a y las caracteristicas que tuvieron una frecuencia mas
alta en el habla local b.

El paso a seguir es realizar el test de Wilcoxon (ver seccidn 2.7) para cada pareja de pueblos
vecinos. Es posible realizar la prueba entre pueblos distantes, pero el método propuesto busca en-
contrar zonas de transicién y no crear una matriz de distancias dialectales. Como ya se explico, si
el test no satisface p < 0,05 el valor estadistico no tiene sentido, por lo que una matriz de distancias
asi construida tendria valores poco confiables. Ademas, las caracteristicas dialectales fueron elegi-
das sobre la base de que su distribucidn geografica fuera continua. Comparar localidades distantes
con este tipo de seleccion de caracteristicas, solo tiene sentido si se considera de antemano que hay
relacién dialectal y se quiere verificar esa hipotesis.

Para ilustrar el concepto de divergencia dialectal se procederd a comparar las localidades que

presentaron menores valores de correlacién de ranking: Manizales y Pereira!”

, con la segunda pa-
reja que presentd la mayor divergencia: Manizales y Pensilvania '!. Se utiliza la segunda pareja
con mayor divergencia y no la primera porque entre la segunda y la dltima se comparte una lo-
calidad (Manizales), lo que puede resultar util en la comparacion. La figura 5-6 muestra de tres

maneras distintas la diferencia entre las hablas locales seleccionadas.

En la fila superior de la figura 5-6, podemos apreciar que las diferencias con signos de las

10La correlacién de ranking arrojada por WSRT fue de 0.019 con un valor-p de 0.044
"La correlacién de ranking arrojada por WSRT fue de 0.435 con un valor-p menor a 1073
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Figura 5-6.: Comparacién entre hablas locales muy divergentes: Manizales-Pensilvania (a la iz-
quierda) y poco divergentes: Manizales-Pereira (a la derecha). En la fila superior,
histograma del ranking con signo de las diferencias. En la fila central, grafica de dis-
persion que compara los rankings de las caracteristicas de cada habla local en el eje
y (una ubicada en la porcidn positiva y otra en la negativa) con el valor de la resta de
esos rankings. En la columna inferior una grafica de dispersion del ranking con signo
(eje x) de cada caracteristica (eje y) y una barra vertical que cuyo grosor representa el
valor de la correlacion de ranking entre las dos hablas locales, como los rankigs estan
por el orden de los miles y la correlacion de ranking en el rango [0,1], el eje x tiene
escala logaritmica para que el grosor de la barra sea visible.
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hablas locales menos divergentes (Manizales y Pereira), tienden més a una distribucién constante,
mientras que para las hablas locales mds divergentes (Manizales y Pensilvania) la distribucion es
irregular.

En la fila central podemos apreciar dos cosas: 1) La distribucion de la resta de los rankings
estd casi acotada por las distribuciones de los rankings de caracteristicas de cada ciudad, lo que era
de esperar pues cuanto mas parecidas sean las hablas locales, la resta tenderd mas a cero. 2) En las
hablas locales mds divergentes el valor de la resta de rankings rebasa los limites de al menos una
de las hablas locales y es casi paralela a la distribucion de Rankings de la otra.

Finalmente en la fila inferior podemos apreciar como el grosor de la barra vertical (la co-
rrelacién de ranking), esta relacionado con la simetria de la distribucién del rango con signos,
mientras que la distribucion de las hablas locales mas divergentes (Manizales-Pensilvania) es bas-
tante asimétrica con respecto a cero, la distribucién menos divergente (Manizales-Pereira) es casi
simétrica.

El paralelismo con una de las hablas locales en la grafica central derecha de la figura 5-6,
es causado por el desbalance de los corpus. Como se demostré en la seccion 5.3.3.2, es necesario
que los conjuntos de caracteristicas de cada habla local tengan una proporciéon de al menos 0.3
para garantizar la independencia de los resultados de la prueba de Wilcoxon. Si tomédramos dos
hablas locales divergentes pero con corpus menos desbalanceados, el resto de las caracteristicas
que indican divergencia se mantendrian, pero el paralelismo con una de las hablas no se apreciaria.
Para ilustrar esto, la figura 5-7 compara las dos parejas de hablas locales mas divergentes Valencia-

Tierralta con una proporcion de 1, y la pareja Manizales-Pensilvania con una proporcién de 0.25.

5.3.5. Elaboracion de mapas
5.3.5.1. Significancia estadistica

Una vez calculados los valores de correlacion de ranking estos pueden ser usados para grafi-

car en un mapa las divergencias dialectales asignando un grosor relacionado a cada linea divisoria
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Figura 5-7.: Comparacioén entre hablas locales muy divergentes y con corpus muy desbalanceados:
Manizales-Pensilvania. (a la izquierda) y poco desbalanceados: Valencia-Tierralta (a
la derecha). Nétese como el paralelismo entre la distribucion de las restas y la distri-
bucién de una de las hablas locales solo aparece en las hablas locales desbalanceadas
(Manizales-Pensilvania), mientras que la asimetria en todas las graficas y la no aco-
tacion de las restas en la fila intermedia, se mantienen para ambos pares de hablas

locales divergentes.
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de la teselacion de Voronoi que separa a las hablas locales adyacentes. Estas lineas con grosor
asociado a la correlacion de ranking son lo que en este trabajo se denomina glosotonos. Pero hay
que tener en cuenta que aquellas parejas de hablas locales que no tuvieron significacia estadistica
p < 0,05 no rechazan la hipétesis nula, es decir pueden o no ser parte de un mismo dialecto.

En nuestro corpus, nueve parejas de hablas locales tuvieron valor p > 0,05. Para ilustrar que
algunas de ellas pueden ser parte de un mismo dialecto y otras no, en la figura 5-8 se comparan
dos que seguramente lo son (Medellin-Rionegro, con un valor-p de 0.182), con otras que tienen
una relacion dialectal menos probable (Sogamoso-Yopal, con valor-p de 0.05).

Entonces, es necesario no tener en cuenta los valores de correlaciéon de ranking de aquellas
parejas que hayan obtenido un valor-p > 0,05 o marcarlas en el mapa de alguna manera especial
para indicar que existen dudas sobre el valor. En este trabajo se ha optado por no graficarlas para
simplificar la informacién visual presentada. También deben ser marcados de manera especial
aquellos glosotones cuya pareja de hablas locales haya obtenido un valor de correlacién inferior a
0.3, pues como se demostré en la seccidn 5.3.3.2, los valores inferiores pueden estar afectados por

un desbalance de los corpus.

5.3.5.2. Graficacion de los glosotonos en un mapa

Para graficar los glosotonos en un mapa se utilizé la libreria geopandas de Python que per-
mite manipular archivos .shp e introducir caracteristicas en ellos. Por medio de esa libreria se
introdujeron los valores de correlacion de ranking y los valores-p como tabla de atributos de cada
linea de la teselacion de Voronoi.

Posteriormente el archivo .shp fue manipulado en el programa Qgis para graficar los glosoto-
nos. A los valores de correlacion de ranking superiores a 0.5 se les asign6 un grosor de 2 unidades,
entre 0.4 y 0.5 un grosor de 1.5 unidades, entre 0.3 y 0.4 un grosor de 1 unidad, entre 0.2 y 0.3
un grosor de 0.5 unidades y linea punteada y menores de 0.2 un grosor de 0.1 unidades y linea
punteada. Como se ve los valores poco seguros quedan representados por lineas punteadas. No se

dibujaron los glosotonos si su significancia estadistica fue p > 0,05
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Figura 5-8.: Comparacién entre hablas locales que obtuvieron una significancia estadistica
p > 0,05. A la izquierda Sogamoso-Yopal cuya relacion dialectal es dudosa: Pode-
mos ver una distribucidn irregular de las restas rankeadas con signo en la fila superior,
la distribucién de las restas con ranking no se acota a las distribuciones de caracte-
risticas de cada habla en la fila central y la gréfica de distribucién del ranking con
signo de las restas parece tener una simetria diagonal mas que horizontal. A la dere-
cha Medellin-Rionegro, que seguramente hacen parte del mismo dialecto, muestran
una distribucién mds estable en la primera fila, una completa acotacién de las restas
en la segunda (incluso alejandose de los limites) y una simetria casi perfecta en la fila
inferior.
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5.4. Resumen del método

La metodologia anterior puede ser resumida de manera esquematica en los siguientes pasos:

1. Formalizar la definicién de dialecto de acuerdo al tipo de datos que se espera recolectar
y analizar, de manera que cada habla local pueda ser comparada con otra por medio de
pruebas estadisticas que permitan rechazar la hipétesis nula (que no hacen parte de un misma

muestra).

2. Determinar una region de estudio (por tanto una variedad lingiiistica de base) y seleccionar

un conjunto de localidades representativas.

3. Recolectar un conjunto de textos de cada localidad, por ejemplo tweets, limpiarlo y tokeni-

zarlo.

4. Si el desbalance entre los subcorpus de las localidades es muy grande, descartar las localida-
des con un nimero de fokens muy pequefio, digamos menor de &. Al conjunto de localidades

conservadas lo llamaremos L.
5. Determinar el conjunto de caracteristicas que conforman la estructura dialectal del corpus.
Si el corpus es 1éxico, para cada palabra w realizar el siguiente procedimiento:

a) Tomar el vector de frecuencias relativas F,, a partir de las frecuencias absolutas inde-

xadas en cada localidad de L.

b) Calcular la autocorrelacion espacial entre F,, y las coordenadas geograficas de L usando

HSIC (Gretton y cols., 2008).

6. Seleccionar el conjunto de caracteristicas W con los 3 valores més altos de HSIC que satis-

fagan la significancia estadistica p < 0,05.
7. Calcular las teselaciones de Voronoi para las localidades de L.

8. Para cada par de localidades vecinas a y b en la teselacion de L realizar el procedimiento:
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a)

b)

d)

)

2)

Para la localidad a tomar el vector de frecuencias relativas F;, correspondientes a las

caracteristicas W en a.
Hacer lo mismo con la localidad b.

Determinar entre a y b, la localidad con el menor numero de caracteristicas dialectales
(esto es el mayor numero de ceros en la frecuencia relativa del vector de caracteristicas

entre F, y Fp).

Seleccionar las caracteristicas dialectales con frecuencia relativa mayor de cero en el
vector seleccionado en el paso anterior. A este nuevo grupo de caracteristicas se le
llamard Cab,, w,p, a cada caracteristica que pertenezca a ese conjunto y n al nimero de

caracteristicas seleccionadas.

Calcular WSRT entre las frecuencias relativas de los n pares de caracteristicas de Caby

indexadas por wgy, en los vectores F, y Fj.
Calcular la correlacién de ranking dividiendo el valor de la estadistica de Wilcoxon por
n(n+1)/2.

Si la significancia estadistica es p < 0,05, la correlacidn de ranking mide la divergencia
de las dos hablas locales y puede ser representada en el mapa a través del grosor de la

linea que separa a la localidad a de la localidad b.

9. Graficar en un mapa los glosotonos con p < 0,05 para los pardmetros o (tamafio minimo del

corpus) y B (nimero de caracteristicas regionales seleccionadas).



6. Resultados y discusion

6.1. Resultados

La figura 6-1 muestra el mapa de glosotonos encontrados con el corpus recolectado. Cada
glosotono es la linea que separa un par de localidades vecinas en la teselacién de Voronoi corres-
pondiente. El grosor del glosotono esta relacionado con el valor de la correlacion de ranking de las
hablas locales que separa. Sé6lo se dibujaron los glosotonos con significancia estadistica p < 0,05
y los valores entre 0 y 0.3 se representaron con una linea punteada, indicando que pueden ser
afectados por el desbalance entre los corpus comparados. En el anexo C se puede ver el mismo
mapa sobrepuesto a una capa con la division administrativa por departamentos y otro sobrepuesto
a un mapa de relieve. En el Anexo B se encuentra el listado detallado de las parejas de hablas
locales, sus valores de correlacién de ranking, su valor-p, tamafios de vocabularios dialectales y

proporciones.

6.2. Analisis de dialectonos

Los glosotonos representan la divergencia dialectal entre pares de hablas locales. Pero los
dialectos en la realidad no estdn delimitados por una linea fronteriza definida. Ademds la densidad
y distribucion de las localidades esta limitada por la posibilidad de conseguir datos suficientes.
Entonces un glosotono no puede representar una frontera dialectal sino sefialar parcialmente una

regién de cambio. Para entender correctamente esas regiones se deben examinar los glosotonos en
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Figura 6-1.: Glosotonos encontrados para el espafiol de Colombia usando datos de Twitter (2010-
2016) con p < 0,05, o = 50,000 (160 localidades resultantes) y B = 20,000 (15938
tipos con p < 0,05). Las Lineas punteadas (valores de correlaciéon de ranking entre
0 y 0.3) representan valores que pueden verse afectados por diferencias de tamafio
entre los corpus. La ausencia de linea indica que la prueba de Wilcoxon no rechazé

la hipétesis nula
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conjunto, buscando estructuras y patrones. En este trabajo se denomina dialectono a las estructu-
ras de un grupo de glosotonos que pueden definir en conjunto algin tipo de zona de interaccién
dialectal. Teniendo en cuenta solamente el criterio de significancia estadistica de WSRT que nos

permitié definir los glosotonos, pueden existir tres tipos de glosotonos:

1. Aquellos en los que el WSRT no descart6 la hipétesis nula y que en este trabajo se ha deci-
dido representar en el mapa con la ausencia de linea divisoria. Los llamaremos glosotonos

indeterminados.

2. Aquellos que cuyo valor de correlacion puede verse afectado por el desbalance de los corpus
de las hablas locales respectivas y que en este trabajo se ha decidido representar en el mapa

con lineas interrumpidas. Los llamaremos glosotonos inciertos.

3. Aquellos en los que el WSRT descart6 la hipétesis nula, representan una divergencia dia-
lectal probada. En este trabajo se ha decidido representarlos en el mapa mediante lineas

continuas. Los llamaremos glosotonos probados.

Un conjunto de localidades adyacentes que estén divididas por glosotonos indeterminados y
rodeadas de glosotonos inciertos o probados, pueden o no ser parte de un mismo dialecto. A ese
tipo de estructura la llamaremos dialectono indeterminado.

Un conjunto de localidades adyacentes que estén divididas por glosotonos probados y rodea-
das de glosotonos inciertos, o indeterminados, marcan con seguridad una zona tension o contacto

dialectal. A ese tipo de estructura le llamaremos dialectono de contacto.

6.2.1. Dialectonos indeterminados

Los datos del corpus recopilado arrojaron 9 parejas de localidades con glosotonos indeter-
minados, que pueden ser agrupadas en 5 dialectonos indeterminados. Estos dialectonos se pueden

ver representados en el mapa de la figura 6-2.
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6.2.2. Dialectonos de contacto

Los dialectonos de contacto tienen una interpretacion clara: definen con una certeza del 95 %
o superior una zona de transicién o contacto en dialectos. Analizarlos, sin embargo, es un proceso
mas complejo. Hay que tener en cuenta que el dialectono incluye a las dos localidades de cada
una de las parejas que lo conforman y que no estd limitado por las teselasiones de Voronoi de
esas localidades, ellas simplemente sefialan la posible zona en la que el contacto tiene lugar. No
es muy util ni efectivo representar los dialectonos de contacto en un mapa, como se hizo con los
dialectonos indeterminados porque se sobrepondrian y no seria facil interpretar visualmente lo
que se esta mostrando. En el corpus recolectado para este trabajo se encontraron 153 glosotonos
probados(sobre un total de 436 parejas de localidades adyacentes). Esos 153 glosotonos probados
se agrupan visualmente en el mapa en al menos 11 conjuntos determinados por el contacto entre
ellos.

Inicialmente puede resultar util, estudiar la estructura de los glosotonos probados, buscando
por ejemplo los glosotonos con mayor valor y comprobando su distribucion geografica. Se puede
observar, por ejemplo, si los x glosotonos de mayor valor, o aquellos con una correlacion de ranking
mayor a determinado valor, tienen algtin patrén claro: jrodean a una sola localidad o a un grupo
de ellas?, ; se concatenan o forman, al menos parcialmente, una linea fronteriza?, etc.

Para ilustrar este punto, la figura 6-3 muestra los dialectonos de contacto, formados a partir
de los glosotonos con valor de correlacién de ranking mayor a 0.4 (9 de 153 glosotonos probados).
El valor de correlacién de ranking de esos glosotonos se presenta en la tabla 6-1.

Los mapas de la figura 6-3, muestran un patrén interesante que parece dividir el territorio
de oriente a occidente, separando la region pacifica del la costa atldntica y la regién andina del
pais. También se puede notar que el dialectono conformado por los glosotonos de valor mas alto
en promedio es el compuesto por las localidades de Chigorodd, Santa fe de Antioquia, Valencia y
Tierralta (correlacion de ranking = 0.446) y que los dos municipios rodeados de los glosotonos de

mayor valor en promedio son Chigorodé y Tierralta. Esto nos permite concluir que el dialectono
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Figura 6-3.: Dos representaciones de dialectonos de contacto conformados por los 9 glosotonos de
mayor valor. A la izquierda se dibujaron los glosotonos que forman cada dialectono,
a la derecha se dibujaron todos los glosotonos que no. El propdsito del mapa de la
derecha es no olvidar que los dialectonos formados a partir de glosotonos de menor
valor, pueden hacer parte de una estructura dialectonica mayor.

Ciudadl1 Ciudad 2 Correlacién de ranking
Valencia Tierralta 0,57565
Manizales Pensilvania 0,43472
La Ceja Pensilvania 0,42133
Armenia Chaparral 0,41694
La Plata Timana 0,41333
Pensilvania La Dorada 0,40635
Chigorod6 Tierralta 0,40593
Chigorod6 | Santa Fe de Antioquia 0,40472
Chaparral Tello 0,40129

J 10 100

Tabla 6-1.: Valores de correlacion de ranking mayores a 0.4

mads significativo de Colombia, por tanto la zona de contacto dialectal mas activa, esta al rededor de

Chigorod¢ y Tierralta. La segunda zona de interés es el dialectono conformado por las localidades
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de La Ceja, La Dorada, Pensilvania y Manizales con un promedio de correlacion de ranking de
0.441.

En un andlisis superficial se podria decir que el dialectono Chigorodo, Tierralta es el punto
de contacto de las tres zonas dialectales mas diferenciadas de Colombia, los superdialectos andino,
costefio del atlantico y costefio del pacifico. Mientras que el segundo dialectono marcaria la zona
de contacto entre la variedad antioqueiia, la del eje cafetero y la tolimense. Pero esa justificacion
se dejard para la seccion de discusion.

Los dialectonos también pueden ser analizados relaciondndolos con fenémenos extralingiiis-
ticos, como demografia, economia, vias de acceso, divisiéon administrativa, etc. Para ilustrar este
punto, las figuras C-1 y C-2 del anexo C, muestran respectivamente el mapa de glosotonos so-
brepuesto a una capa con la divisién administrativa y a una capa de relieve. En ambos se pueden
apreciar patrones interesantes. Por ejemplo, la zona de glosotonos probados més densa en el centro
del pais se sobrepone por un lado a los departamentos territorialmente mas pequeiios del eje ca-
fetero y por otra se extiende a los valles interandinos; los glosotonos con valores mads altos suelen
estar cercanos a los limites departamentales o coinciden con los limites entre las cordilleras y los
valles. En todo caso esas son solo observaciones generales para ilustrar como se podrian utilizar

los mapas de glosotonos.

6.3. Discusion

Ningtin método dialectométrico, que conozcamos, ha buscado zonas de contacto. En lugar
de eso ofrecen consolidados de las zonas dialectales, representan la distribucion geografica de
un grupo de normas o muestran la diferencia lingiiistica entre los puntos analizados. Por lo que
los resultados en general no son comparables con los aqui presentados. Ademas, el conjunto de
estudios dialectales mas extenso y riguroso sobre el espafiol de Colombia, El ALEC, recoge datos
de hace mds de 40 afios y estd basado en técnicas de encuestas de geografia lingiiistica, no en

corpus.
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Esas dos razones hacen que no exista un modelo de referencia para evaluar los resultados
de este método. Sin embargo, el hecho de que esté basado en dos pruebas no paramétricas que
reportan un nivel de confianza, hace que el método en si sea no paramétrico! y estadisticamente
confiable, asi que si los datos con los que se trabaja son los adecuados, los resultados de este
método podrian ser considerados un modelo de comparacion en si mismos.

Sin embargo, a modo de ilustraciéon, comparamos nuestros resultados con tres propuestas
de division dialectal realizadas en el ICC a partir de los datos del ALEC: La propuesta en (Mora
y cols., 2004) y una propuestas realizada como parte de los trabajos del seminario de cambio
y variacion de la Maestria en Lingiiistica del Seminario Andrés Bello, dirigido por el profesor
Nestor Ruiz Avila y cols. (2015) y una propuesta realizada por el profesor Johnatan Bonilla, en el
en el marco de sus investigaciones sobre el espafiol de Colombia y que se presenté por primera
vez en Rodriguez-Diaz, Jimenez, Dueiias, Bonilla, y Gelbukh (2018). Estas comparaciones nos
permitieron comprobar por un lado que los datos del ALEC parecen conservar su vigencia y por
otro que nuestro método muestra patrones claramente relacionados con los resultados de diversas

técnicas de andlisis dialectal realizadas a partir del ALEC.

6.3.1. Comparacion con la propuesta del profesor Bonilla

La propuesta del profesor Bonilla fue realizada a partir de una muestra de 200 mapas 1éxicos
del ALEC escogidos de manera aleatoria. El andlisis dialectal fue realizado con la herramienta web
Gabmap2 (Nerbonne, Colen, Gooskens, Kleiweg, y Leinonen, 2011). Las variantes fueron repre-
sentadas como una matriz binaria (presencia/ausencia) y las distancias fueron calculadas mediante
el Indice de Identidad Relativa (ver seccion 2.3.2.3). Para conseguir las agrupaciones dialectales

se aplico clustering difuso. La figura 6-4 muestra un mapa de glosotonos probados, sobrepuestos

INétese que los pardmetros ¢ y f3, son metapardmetros del método, mera consecuencia de limitaciones técnicas. o
inicialmente modifica el nimero y la distribucién de las localidades, 3 el tamafio de los vocabularios locales, pero
ninguno de los dos tiene modifica directamente a ninguna de las dos pruebas estadisticas. Las dos decisiones que
si modifican los resultados de HSIC y WSRT: con qué forma de la frecuencia representar el vector lingiiistico que
le pasamos a HSIC y qué vocabulario comparar con WSRT, fueron justificadas estadisticamente)

Zhttps://gabmap.nl/
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a una capa con la distribucién obtenida por el profesor Bonilla.

Aunque la propuesta del profesor Bonilla estd en desarrollo y no asigna nombres para los
dialectos, se puede ver que el dialectono Chigorodo-Tierralta, efectivamente marca la zona de
contacto de tres dialectos. Ademads el otro dialectono destacado con una linea gruesa roja, parece
terminar la division entre el dialecto costefio del atlantico y el resto de Colombia.

En el pacifico podemos ver como el glosotono que separa la zona costera del departamento
de Narifo, replica la estructura del drea azul oscura (que podriamos llamar costefio del pacifico).
Al comparar la diferencia de nuestras teselaciones con las del ALEC, podemos ver que en donde
hay mayores diferencias ente las fronteras dialectales y los glosotonos probados mds notorios, es

en los lugares donde nuestra teselacion es menos densa.

6.3.2. Comparacion con Mora y cols. (2004)

El trabajo de Mora y cols. (2004) utiliza técnicas dialectoldgicas tradicionales de compa-
racion manual de isoglosas, asistidas parcialmente por métodos estadisticos para seleccionar las
variantes mds representativas de cada dialecto. A diferencia de los resultados de obtenidos me-
diante técnicas de clustering, representa zonas de interseccion entre las isoglosas de cada dialecto.
La comparacion de nuestro método con esta propuesta fue tal vez la mds satisfactoria. Al realizar
los ajustes geogréficos requeridos por la imagen, pudimos comprobar que las zonas de glosotones
probados coinciden en parte con las zonas en las que las isoglosas se sobreponen o se tocan. La

sobreposicion de las figuras 6-5, 6-6 y 6-7.

6.3.3. Comparacion con Avila y cols. (2015)

La propuesta de Avila y cols. (2015) se realizé a partir de la informacién de 100 mapas
1éxicos del ALEC elegidos de manera aleatoria. Las variantes se representaron de manera binaria

(presencia, ausencia). La medida de distancia fue simplemente el conteo de variantes en comun
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Figura 6-4.: Glosotonos probados sobrepuestos a la propuesta del profesor Bonilla, Las lineas
rojas gruesas fueron puestas para destacar dos regiones agrupaciones de glosotonos
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Figura 6-5.: Propuesta Mora y cols. (2004)
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Figura 6-7.: Propuesta Mora y cols. (2004)
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de cada pareja de localidades 3. Como técnica de agrupacién se utilizé un cluster k-means y se
produjeron mapas para 2, 3,4,5,6,7,8,9, 10, 11 y 12 grupos.

Las zonas de contacto marcadas por los glosotonos mds significativos, coinciden mejor con
esta propuesta que con la del profesor Bonilla. Ademds permiten ver como interactian los glo-
sotonos con cada pardmetro k de agrupacién, con lo que se puede entender un poco mejor que
esta ocurriendo en cada estructura de glosotonos probados. Las figuras 6-8 a 6-18 muestran las

comparaciones con cada nimero de clusters.

3Para mayores detalles de la metodologfa, ver directamente ?
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Figura 6-14.: Propuesta Mora y cols. (2004)
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Figura 6-15.: Propuesta Mora y cols. (2004)
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7. Conclusiones

A pesar de la diferencia entre la actualidad, el volumen y la naturaleza de los datos; las
técnicas recoleccion, los métodos de andlisis y la distribucion y densidad de las localidades, los
dialectonos parecen respaldar y ser respaldados por las investigaciones dialectales relacionadas
con el ALEC.

Introdujimos el concepto de glosotonos y dialectonos. Y una clasificacién de cada uno de
ellos, basada en evidencia estadistica. Nuestro método para encontrar glosotonos es no paramétri-
co, incluso puede trabajar sin necesidad de definir alternancias ad hoc, lo que lo hace independiente
de la legua y soluciona definitivamente el cuestionamiento de Montes (1987), de que cada distri-
bucién dialectal depende de las normas elegidas. Nuestro método trabaja con todas las normas
registradas en el corpus y ademds la comparacion realizada para determinar el equivalente de dis-
tancia léxica, no solamente no necesita pardmetros sino que reporta la significancia estadistica de
los resultados. Finalmente este método puede ser usado en aplicaciones de procesamiento de len-
guaje natural que sean sensibles a la variacion dialectal ya que provee un medidas imparciales del

cambio lingiiistico regional.

7.1. Resumen de contribuciones

Este trabajo ofrece en primer lugar un método no paramétrico, sin alternancias y estadistica-
mente significativo para realizar dialectometria basada en corpus léxicos.

Como parte del proceso se obtuvo un listado de aproximadamente 16 mil palabras regiona-
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les del territorio colombiano, un corpus de tweets geolocalizados de Colombia y el cédigo para
el andlisis de esos datos, que estd disponible en: Igualmente, el cédigo Python organizado para
Jupyter Notebook que fue desarrollado para los andlisis estd disponible en GitHub en la direc-
cién: https://github.com/amnet04/LEM-ALEC. Este cddigo incluye un archivo docker-
compose para facilitar la instalacion de todo el software requerido en contenedores Docker.

La aplicacién del método a un corpus de Twitter del territorio colombiano ofrece a los dia-
lectélogos un nuevo insumo de investigacion para evaluar los procesos de cambio y variacion
geografica del espafiol hablado en Colombia.

Los resultados parciales de la investigacion fueron presentados en el 190 Congreso de Lin-
giiistica Computacional y Procesamiento Inteligente de Texto (CICLING’2018), celebrado en
Hanoi, Vietnam, en marzo de 2018, en colaboracién con los profesores Sergio Jiménez, George
Dueinas, Alexander Gelbukh y Johnatan Bonilla, y fueron aprobados para su publicacién en las
memorias del congreso y en una edicion especial de Lecture Notes in Computer Science (ISSN
0302-9743, homologada A2 a nivel internacional por Colciencias en 2017) la cual se encuen-
tra en preparacion (julio 2018). La version de preimpresion puede encontrarse en: https://
easychair.org/publications/preprint/rcXD y en el anexo H de este Documento.

Un segundo articulo que hace uso de HSIC junto con TEIDF fue aceptado para la 16 Confe-
rencia Iberoamericana sobre Inteligencia Artificial y serd publicado en un nimero especial de

Lecture Notes in Artificial Intelligence (ISSN 0302-9743).

7.2. Perspectivas de investigacion

El vector lingiiistico utilizado para calcular HSIC en este trabajo tiene una sola dimensién y
el vector geografico tiene dos, sin embargo HSIC permite vectores de mayores dimensiones, per-
mitiendo que se incluyan en el vector geografico datos como la altura, la distancia real por tierra,
etc y en el vector lingiiistico diversos modificadores como distancia de edicidn, relaciones de ori-

gen etimoldgico, etc. Esto implicaria empezar a introducir de nuevo pardmetros en el método, pero



7.2 Perspectivas de investigacion 136

algunos de ellos, como la distancia real entre las localidades pueden mejorar considerablemente
los resultados.

Al prescindir de alternancias y otros tipos de procesamiento lingiiistico previo el método es
mads sensible a caracteristicas regionales presentes en los datos y ausentes en la literatura previa.
Esto permite que el trabajo lingiiistico se realice a posteriori y pueda descubrir nuevos fendmenos.
Por ejemplo, seria interesante explorar técnicas automaticas para detectar alternancias a partir del
listado de caracteristicas dialectales producido con HSIC. Igualmente seria interesante realizar un
estudio de las caracteristicas regionales de cada habla local, para determinar describir los patrones
lingiiisticos que las caracterizan.

Dado que el método es independiente de la lengua, seria interesante contar con los recursos
de Hardware para aplicar el método sobre un corpus global de Twitter, lo que permitiria conseguir
un mapa de glosotonos de las lenguas del mundo.

Finalmente, el sentido real de los dialectonos, que no pudo ser incorporado en esta investi-
gacion, es la introduccion del tiempo y otros factores extralingiiisticos en los andlisis dialectales.
Si se pudiera hacer un seguimiento a mds largo plazo de las variaciones regionales, se podrian
empezar a construir modelos de cambio, que nos muestre como varia la extension de los dialectos

en el tiempo, al relacionarla con dindmicas sociales, econémicas y demograficas.



A. Anexo: Estructura del corpus

ciudades

por

Ciudad Departamento Latitud Longitud Radio Tokens Tweets Vocabulario Usuarios
Abrego Norte de Santander 8,076234 -73,230879 7 36437 3798 6190 505
Acevedo Huila 1,805187 -75,897116 7 377893 36674 30211 2867
Aguachica Cesar 8,306008 -73,646770 7 420183 41741 30045 2936
Aguadas Caldas 5,609808 -75,459640 7 20995 2161 5015 584
Agustin Codazzi Cesar 10,034758 -73,254658 7 98216 9563 12839 1085
Aipe Huila 3,222116 -75,249843 7 21343 2231 4566 920
Albania La Guajira 11,160661 -72,596295 7 170333 15201 19315 1896
Algeciras Huila 2,522487 -75,321145 7 15201 1541 3882 556
Amalfi Antioquia 6,908181 -75,086641 7 13517 1209 3667 289
Andes Antioquia 5,656421 -75,888409 7 96791 9828 13251 2289
Apartad6 Antioquia 7,866667 -76,666667 15 379651 33063 33808 3409
Aquitania Boyacd 5519735 -72,892974 7 26991 2814 5020 1282
Arauca Arauca 7,084512 -70,755366 15 386514 34929 31818 2663
Arauquita Arauca 7,029356 -71,438253 14351 1302 3845 289
Armenia Quindio 4,533889 -75,681111 15 7828812 836770 166529 32700
Astrea Cesar 9,495736 -73,980582 7 10475 884 2954 217
Ayapel Cérdoba 8,309327 -75,167127 7 30183 2847 6321 669
Baranoa Atlantico 10,791986 -74,932762 7 2389928 271659 88189 11827
Barbosa_Antioquia Antioquia 6,438957 -75,404312 7 1051900 103047 58262 8503
Barbosa_Santander Santander 5,934087 -73,621241 7 241966 23989 23004 3162
Barrancabermeja Santander 7,065278 -73,854722 15 4527393 448977 125706 21231
Barranquilla Atlantico 10,983894 -74,853037 15 18255373 1915978 320466 58346
Becerril Cesar 9,703697 -73,287571 7 32799 3066 6517 573
Belén de Umbria Risaralda 5,200924 -75,873650 7 155188 16403 17150 1846
Bogotd Bogotd D.C. 4,649178 -74,062827 15 35173036 3060945 435844 160909
Bolivar Valle del Cauca 4,338647 -76,195539 7 546339 51986 33773 3062
Bosconia Cesar 9,973157 -73,897437 7 108954 10256 13868 1617
Bucaramanga Santander 7,125393 -73,119804 15 10798639 1001817 209362 36534
Buenaventura Valle del Cauca 3,880099 -77,031164 15 2754151 275894 101724 15321
Buga Valle del Cauca 3,899184 -76,334668 7 1462903 151488 50601 7086
Cali Valle del Cauca 3,437222 -76,522500 15 14143550 1271290 257065 53492
Campo de la Cruz Atlantico 10,379965 -74,899532 7 190395 18651 19706 1873
Caparrapi Cundinamarca 5,345666 -74,499586 7 44041 4268 8324 1086
Céqueza Cundinamarca 4,403687 -73,950862 7 350674 36492 28883 5798
Carepa Antioquia 7,755375 -76,664208 7 51448 4358 9495 823
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Ciudad Departamento Latitud Longitud Radio Tokens Tweets Vocabulario Usuarios
Cartagena Bolivar 10,399722 -75,514444 15 8819169 817479 208590 47314
Cartagena del Chaird Caquetd 1,334457 -74,852719 7 6445 544 2094 144
Caucasia Antioquia 7,978691 -75,215381 7 341461 30702 30704 2728
Cereté Cérdoba 8,884229 -75,809340 7 1127403 108552 56776 6015
Chaparral Tolima 3,718741 -75,499171 7 61120 6400 9754 733
Chigorodé Antioquia 7,665121 -76,686267 7 57341 5178 10099 931
Chimichagua Cesar 9,254786 -73,821371 7 77599 7177 11436 1116
Chintd Cérdoba 9,101170 -75,413781 7 310334 29488 26639 2090
Chiquinquird Boyacd 5,629273 -73,933530 7 17552 1666 4291 535
Chiriguand Cesar 9,362797 -73,607647 7 52603 4858 8836 674
Ciénaga Magdalena 11,009098 -74,263283 7 693872 69630 41485 5616
Ciénaga de Oro Cérdoba 8,879258 -75,638885 7 1584110 153898 68656 7318
Cimitarra Santander 6,314286 -73,949943 7 12662 1208 3499 312
Concordia Antioquia 6,045958 -75,911873 7 674191 73304 40603 4895
Corinto Cauca 3,174431 -76,264940 7 518395 47646 38778 4919
Coyaima Tolima 3,796744 -75,199390 7 135662 14164 16030 1762
Cdcuta Norte de Santander 7,893907 -72,507821 15 11449533 1027741 240378 43775
Cumaral Meta 4,266637 -73,505038 7 155017 15640 18255 3843
Curumani Cesar 9,201104 -73,560119 7 73273 6606 11029 1050
Dagua Valle del Cauca 3,656684 -76,687861 7 476748 44406 36083 5898
Dibulla La Guajira 11,271885 -73,312042 7 19403 1901 4388 658
Doradal Antioquia 5,899865 -74,738995 7 93733 9239 13459 2624
Duitama Boyacd 5,826076 -73,065231 5 1193888 118498 55567 7193
El Bagre Antioquia 7,694009 -74,923384 7 18953 1705 4485 380
El Banco Magdalena 9,003549 -73,991417 7 86772 7768 12429 799
El Bordo Cauca 2,118599 -76,997487 7 14128 1336 3815 450
El Carmen Norte de Santander 8,511371 -73,449447 7 49677 4733 7952 629
El Carmen de Bolivar Bolivar 9,717688 -75,140831 7 91983 9235 12705 1475
El Cerrito Valle del Cauca 3,683550 -76,328125 7 430899 41434 33403 5825
El Charco Narifo 2,479322 -78,114599 10 8069 725 2605 223
El Copey Cesar 10,148998 -73,969009 7 53866 5264 9040 897
El Doncello Caquetd 1,680064 -75,292112 7 15717 1437 3942 421
Espinal Tolima 4,169635 -75,046408 302647 32342 24744 2975
Florencia Caquetd 1,614382 -75,606229 15 540882 49528 38960 3560
Florida Valle del Cauca 3,321356 -76,244137 7 6676313 615491 168243 30475
Fonseca Cesar 10,885464 -72,858399 7 739265 70517 42163 2898
Fresno Tolima 5,153370 -75,052095 7 227187 23031 20989 2424
Fundaci6n Magdalena 10,517220 -74,207390 7 290088 28183 24993 2258
Fusagasugd Cundinamarca 4,338789 -74,419436 7 699370 67961 45011 8314
Garagoa Boyacd 5,082474 -73,373822 7 44747 4221 8321 1002
Garzon Huila 2,195446 -75,645021 7 279728 29034 24433 1743
Gigante Huila 2,385240 -75,550589 7 246027 26880 21032 1946
Girardot Cundinamarca 4311394 -74,828187 7 1590375 163977 68441 16188
Granada Meta 3,544916 -73,740387 7 223780 24018 22262 2029
Guadalupe Huila 2,025582 -75,767732 7 38975 3846 7497 741
Guaduas Cundinamarca 5,070557 -74,618854 7 279647 27022 26321 5891
Guamal Magdalena 9,144548 -74,235070 7 240532 23828 10060 866
Guamo Tolima 4,032191 -74,980824 7 88297 9835 11605 1112
Guatapé Antioquia 6,231148 -75,162524 7 12392870 1191017 254828 68278
Hatonuevo La Guajira 11,068323 -72,768215 7 220750 20410 22507 2064
Honda Tolima 5,203455 -74,737952 7 94659 9646 13141 2301
Ibagué Tolima 4,438889 -75,232222 15 11264915 1201255 212592 44867
Ipiales Narifio 0,826265 -77,672631 7 244860 25695 23310 3086
Isnos Huila 1,932400 -76,221478 7 388915 37857 30741 2928
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Ciudad Departamento Latitud Longitud Radio Tokens Tweets Vocabulario Usuarios
Istmina Chocé 5,157810 -76,696316 7 40590 3624 7881 614
Jamundi Valle del Cauca 3,261315 -76,559418 7 991275 91542 57085 9656
La Ceja Antioquia 6,027674 -75,449149 5 351855 32320 31407 5203
La Dorada Caldas 5472794 -74,703090 7 185554 17571 20540 2566
La Hormiga Putumayo 0,413407 -76,913774 7 12581 1136 3497 272
La Jagua de Ibirico Cesar 9,562019 -73,345560 7 144094 13725 16633 1171
La Loma Cesar 9,619100 -73,603347 7 73665 6345 11216 1101
La Mesa Cundinamarca 4,631098 -74,472568 7 1547907 161379 65086 13594
La Plata Huila 2,388901 -75,909296 7 214376 23525 18763 1460
La Uni6n Valle del Cauca 4,534151 -76,108881 7 139001 14146 15289 1692
Leticia Amazonas -4,203122 -69,960009 7 83356 7693 9480 1089
Libano Tolima 4,920999 -75,080682 7 66780 6442 10334 1174
Lorica Cérdoba 9,242533 -75,836756 7 212781 19632 22706 1958
Luruaco Atldntico 10,609925 -75,149898 7 556791 54458 38728 3978
Magangué Bolivar 9,242024 -74,754671 15 4052664 390592 121999 16514
Mahates Bolivar 10,232697 -75,195429 292526 27791 24690 3275
Maicao La Guajira 11,380213 -72,277558 7 466137 43520 34902 3023
Majagual Sucre 8,541272 -74,636876 7 19670 1935 4530 375
Milaga Santander 6,703879 -72,738668 7 92229 9867 11847 2875
Manaure La Guajira 11,772820 -72,467716 7 92638 8742 12078 1218
Manizales Caldas 5,068890 -75,517383 15 6650699 680035 151416 24299
Marfa la Baja Bolivar 9,983817 -75,320691 7 62998 6087 10022 1020
Mariquita Tolima 5,227572 -75,042673 7 236839 23564 21272 2413
Medellin Antioquia 6,251840 -75,563591 15 16835453 1534827 297780 71463
Melgar Tolima 4,203901 -74,698929 7 1019512 102296 54446 15244
Mitd Vaupés 1,252217 -70,251170 15 7604 648 2423 162
Mocoa Putumayo 1,152362 -76,659831 7 145928 14982 17018 1128
Mompox Bolivar 9,243599 -74,442049 420367 40995 33261 2808
Moniquird Boyacd 5,876029 -73,591143 7 187838 19029 19748 2701
Montelibano Cérdoba 7976845 -75,434762 7 172328 15788 19769 1378
Monteria Cérdoba 8,747984 -75,881428 15 6435110 611965 157643 16395
Morales_Bolivar Bolivar 8,274039 -73,875943 7 438841 43512 30828 3003
Natagaima Tolima 3,624833 -75,097995 7 15350 1587 3703 434
Necocli Antioquia 8,427217 -76,802015 7 15798 1554 4023 542
Neiva Huila 2,927299 -75,281885 15 3285300 320638 103449 12017
Nueva Granada Magdalena 9,801704 -74,400852 7 67811 6253 10288 662
Ocaiia Norte de Santander 8,252133 -73,388326 7 2133243 220970 74398 6674
Orito Putumayo 0,667589 -76,873426 7 17073 1595 4349 339
Ortega Tolima 3,935795 -75,228791 7 211657 23371 20300 2025
Pacho Cundinamarca 5,132025 -74,167448 7 1345909 142424 39894 5608
Pailitas Cesar 8,959194 -73,630088 26054 2502 5720 720
Paipa Boyacd 5,779813 -73,132277 5 1920399 192099 72978 10219
Pamplona Norte de Santander 7,372022 -72,667846 7 445076 47278 31499 2657
Pasto Narifio 1,213611 -77,281111 15 1329495 121557 64646 8057
Paz de Ariporo Casanare 5,880660 -71,901688 7 30879 2742 6249 504
Pelaya Cesar 8,690475 -73,671460 7 34901 3317 6542 631
Pensilvania Caldas 5,383246 -75,166400 7 50518 5091 8828 1033
Pereira Risaralda 4813333 -75,696111 15 8435592 884092 176380 31705
Piendamé Cauca 2,640117 -76,545600 7 35598 3522 7269 1092
Pinillos Bolivar 8,920686 -74,475460 7 7268 636 1980 94
Pital Huila 2,266754 -75,812624 7 269381 28144 23782 1673
Pitalito Huila 1,853066 -76,090025 7 365647 35192 29343 2714
Pivijay Magdalena 10,463119 -74,625650 7 380413 37439 29041 2536
Planadas Tolima 3,197252 -75,648206 7 22306 2234 5154 566
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Planeta Rica Cérdoba 8,402199 -75,600966 7 123438 11796 15614 1314
Plato Magdalena 9,792396 -74,803993 7 227216 22477 22056 2368
Ponedera Atldntico 10,641793 -74,762057 7 55476 5681 9339 899
Popayin Cauca 2,457470 -76,634954 15 2088230 205299 83315 8745
Providencia San Andrés 13,353248 -81,407792 7 13837 1377 3384 401
Puerto Asis Putumayo 0,504951 -76,508967 7 40869 3743 8122 727
Puerto Berrio Antioquia 6,477797 -74,426353 7 34936 3175 6922 857
Puerto Boyacd Boyacd 5,974335 -74,601767 7 82288 7808 12425 2338
Puerto Carrefio Vichada 6,184808 -67,506015 7 11607 1034 3246 309
Puerto Gaitdn Meta 4,312998 -72,092350 7 42770 3988 7946 1035
Puerto Inirida Guainia 3,868319 -67,932693 7 13095 1198 3550 254
Puerto Libertador Cérdoba 7,887865 -75,674094 7 43778 3729 8156 629
Puerto Lépez Meta 4,091439 -72,991024 7 62990 6682 9896 1251
Puerto Rico Caquetd 1,911005 -75,163845 7 8962 913 2571 177
Puerto Santander Norte de Santander 8,363201 -72,407722 7 67227 5832 11133 769
Puerto Tejada Cauca 3,220633 -76,433018 7 485667 44788 37018 4900
Purificacién Tolima 3,859786 -74,934909 7 101701 10940 13197 1517
Quibdé Chocé 5,694722 -76,661111 15 1567367 162229 71902 3848
Réquira Boyacd 5,538311 -73,636542 7 263713 25193 23753 6783
Repelén Atldntico 10,494045 -75,128853 7 28806 2888 6300 648
Rioblanco Tolima 3,530929 -75,685735 7 10343 1035 3023 302
Riohacha La Guajira 11,544444 -72,907222 15 2382099 223025 89652 9560
Rionegro Antioquia 6,144879 -75,392638 7 7123007 633466 182138 44795
Riosucio Caldas 5,424322 -75,712111 7 123841 11624 10931 1496
Sabana de Torres Santander 7.394813 -73,508831 7 46601 4802 8140 898
Sabanalarga Atldntico 10,627571 -74,938687 7 534402 52561 37301 2863
Sahagiin Cérdoba 8,306008 -75,481771 7 387288 38143 29653 1931
Samand Caldas 5413252 -74,993706 7 21735 2114 5039 466
Samaniego Narifio 1,332656 -77,610191 7 13290 1267 3673 406
San Agustin Huila 1,879898 -76,269634 7 381057 37127 30267 2849
San Alberto Cesar 7,761408 -73,393787 7 29887 2951 6149 745
San Andrés San Andrés y Prov. 12,584722 -81,700556 15 587296 54132 40050 8828
San Andrés Sotavento Cordoba 9,146764 -75,517793 7 534045 50151 38243 3532
San Antonio Tolima 3,914121 -75,488637 7 11642 1244 3012 249
San Gil Santander 6,552685 -73,153674 7 1228158 121530 45157 5896
San José del Guaviare Guaviare 2,569392 -72,656425 7 128012 12494 15536 1142
San Juan del Cesar La Guajira 10,795538 -73,386757 7 15793 1556 3369 627
San Juan Nepomuceno Bolivar 9,951182 -75,101381 7 49670 4826 8347 762
San Luis Antioquia 6,042465 -74,999460 7 22728 2299 4978 958
San Marcos Sucre 8,662619 -75,146425 7 36346 3446 6996 611
San Onofre Sucre 9,737993 -75,526849 7 26996 2846 5428 926
San Vicente del Chucuri Santander 6,878543 -73,419540 7 122068 12441 14789 1422
San Vicente del Caguén Caquetd 2,112946 -74,781492 7 23689 2172 5489 420
Santa Béarbara Antioquia 5,874270 -75,575197 7 105436 10485 14410 2651
Santa Fe de Antioquia Antioquia 6,559478 -75,831992 7 110053 10999 14309 3473
Santa Marta Magdalena 11,240791 -74,199040 15 7100708 685928 167174 30962
Santa Rosa del Sur Bolivar 7,964041 -74,060261 7 15011 1386 3772 287
Santander de Quilichao Cauca 3,012323 -76,502086 7 195084 18634 20774 1766
Saravena Arauca 6,956149 -71,890147 7 45633 4329 8201 618
Sardinata Norte de Santander 8,085103 -72,804325 7 13604 1307 3580 329
Segovia Antioquia 7,079898 -74,699932 7 20882 1880 4817 436
Sevilla Valle del Cauca 4,157721 -76,168841 449515 42400 33590 3702
Sibundoy Narifio 1,202535 -76,930001 7 1279011 119376 63179 7539
Sincelejo Sucre 9,304722 -75,397778 15 4095449 397457 122719 16604
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Soatd Boyacd 6,333357 -72,687388 7 34243 3443 6744 678
Sogamoso Boyacd 5,723872 -72,954686 5 956028 94198 49803 7267
Sonsén Antioquia 5,712023 -75,318575 7 35650 3489 7206 718
Suesca Cundinamarca 5,103950 -73,807408 7 1737825 190988 67736 12019
Tame Arauca 6,457178 -71,780621 7 29215 2641 6001 571
Tarazd Antioquia 7,583213 -75,408743 7 16060 1605 4189 466
Tauramena Casanare 5,010173 -72,768048 7 41044 3940 7939 695
Tello Huila 3,067361 -75,142494 7 129919 13126 15318 2015
Tibd Norte de Santander 8,642398 -72,750007 7 30376 2667 6419 509
Tierralta Cérdoba 8,171613 -76,079866 7 60015 5805 9642 735
Timand Huila 1,973824 -75,941303 7 79480 7818 11988 1523
Tiquisio Bolivar 8,555931 -74,270032 7 6489 565 2078 157
Tocaima Cundinamarca 4,460487 -74,653434 7 131969 13849 12528 2405
Toledo Norte de Santander 7,305364 -72,488684 7 446560 47966 31492 2735
Toribio Cauca 2,956312 -76,279176 7 207300 19965 21525 1805
Trinidad Casanare 5,407826 -71,665744 7 8388 808 2620 247
Tulud Valle del Cauca 4,084656 -76,195360 15 2548538 255931 95794 13823
Tumaco Narifio 1,787519 -78,799860 7 79181 7304 12289 1213
Tunja Boyacd 5,535278 -73,367778 15 2774834 256913 84776 17733
Tiquerres Narifio 1,085782 -77,636194 7 22025 2153 5179 593
Turbo Antioquia 8,085582 -76,748706 7 84277 7536 12669 1015
Ubaté Cundinamarca 5,312066 -73,835775 7 167851 15943 18321 3165
Uribia La Guajira 11,716254 -72,268980 7 49438 4535 8174 792
Urrao Antioquia 6,313904 -76,149363 7 18333 1730 4349 348
Valencia Cérdoba 8,256829 -76,165489 7 59431 5773 9603 732
Valledupar Cesar 10,463140 -73,253224 15 7481579 660127 179320 22711
Venadillo Tolima 4717254 -74,934063 31089 3340 6068 869
Ventaquemada Boyacd 5,367160 -73,523541 7 188146 17939 19483 4484
Villa de Leyva Boyacd 5,636521 -73,535835 7 1278354 118543 62064 13587
Villanueva_Casanare Casanare 4,611295 -72,946908 7 38940 3903 7407 943
Villanueva_Guajira La Guajira 10,604837 -72,989075 7 376732 36464 28284 1863
Villavicencio Meta 4,142002 -73,626645 15 4208021 375201 130388 27088
Villeta Cundinamarca 5,014083 -74,487759 7 323566 31872 28762 6729
Vistahermosa Meta 3,127905 -73,761289 7 6678 599 2239 204
Yacopi Cundinamarca 5,460025 -74,342913 7 14270 1447 3473 260
Yarumal Antioquia 6,964042 -75,428136 7 48410 5093 8582 807
Yolombé Antioquia 6,599992 -75,032333 7 21982 2212 5047 743
Yopal Casanare 5337752 -72,395859 15 905813 79805 54391 6774
Zarzal Valle del Cauca 4,393728 -76,072641 7 534321 50522 33212 2793
Zipaquird Cundinamarca 5,021518 -74,006701 7 2844050 307080 77838 15825
Totales 291449397 27943267 9016016 1506216




B. Anexo: Correlacion de ranking y

proporciones de vocabularios

Orden Localidad 1 Localidad 2 Correlacién de Ranking valor-p Tamaiio de C1, Tamaiio de C2, Proporcion de vocabularios
1 Valencia Tierralta 0,57565 0 4076 4086 0,99755
2 Manizales Pensilvania 0,43472 0 15393 3840 0,24946
3 La Ceja Pensilvania 0,42133 0 8706 3840 0,44108
4 Armenia Chaparral 0,41694 0 15448 4204 0,27214
5 La Plata Timand 0,41333 0 7184 5054 0,70351
6 Pensilvania La Dorada 0,40635 0 3840 6960 0,55172
7 Chigorod6 Tierralta 0,40593 0 4018 4086 0,98336
8 Chigorod6 Santa Fe de Antioquia 0,40472 0 4018 5179 0,77583
9 Chaparral Tello 0,40129 0 4204 5903 0,71218

10 San Agustin Isnos 0,39913 0 10237 10329 0,99109
11 Pensilvania Doradal 0,39804 0 3840 5027 0,76388
12 El Cerrito Chaparral 0,39739 0 9691 4204 0,43380
13 Timand Garzén 0,39546 0 5054 8286 0,60994
14 Pensilvania Mariquita 0,39537 0 3840 7644 0,50235
15 Riosucio Pensilvania 0,39119 0 4421 3840 0,86858
16 Pamplona Toledo 0,39032 0 9409 9421 0,99873
17 Pitalito Timand 0,38721 0 10090 5054 0,50089
18 Manizales Libano 0,38675 0 15393 4343 0,28214
19 Quibdé Chigorodé 0,38323 0 12974 4018 0,30970
20 Chaparral Ortega 0,38302 0 4204 7285 0,57708
21 Cumaral Puerto Lépez 0,38251 0 6309 4174 0,66159
22 Timana Acevedo 0,38022 0 5054 10170 0,49695
23 Pereira Libano 0,3792 0 15543 4343 0,27942
24 Pensilvania Fresno 0,37882 0 3840 7540 0,50928
25 Libano La Mesa 0,3776 0 4343 12881 0,33716
26 Timand Pital 0,37692 0 5054 8164 0,61906
27 Tulud Chaparral 0,37504 0 14560 4204 0,28874
28 Santa Barbara Pensilvania 0,37412 0 5262 3840 0,72976
29 Carepa Tierralta 0,37342 0 3834 4086 0,93833
30 Sevilla Chaparral 0,37326 0 9781 4204 0,42981
31 Tocaima La Mesa 0,36892 0 5012 12881 0,38910
32 Puerto Lopez San José del Guaviare 0,3687 0 4174 6013 0,69416
33 Chaparral Neiva 0,36811 0 4204 14823 0,28361
34 Libano Ibagué 0,36803 0 4343 15696 0,27669
35 Isnos Timana 0,36702 0 10329 5054 0,48930
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36 Florida Chaparral 0,36433 0 15556 4204 0,27025
37 Maria la Baja Plato 0,36221 0 4102 7053 0,58160
38 Ubaté Suesca 0,35986 0 6679 13192 0,50629
39 Fundaci6n El Copey 0,35894 0 7696 3866 0,50234
40 Doradal La Dorada 0,35866 0 5027 6960 0,72227
41 Chimichagua El Banco 0,35594 0 4493 4781 0,93976
42 Baranoa Ponedera 0,35494 0 13470 3873 0,28753
43 Curumani Puerto Santander 0,35373 0 4368 4185 0,95810
44 Ponedera Pivijay 0,3528 0 3873 8333 0,46478
45 El Copey Valledupar 0,35149 0 3866 15387 0,25125
46 Andes Santa Bérbara 0,35085 0 5041 5262 0,95800
47 Concordia Santa Barbara 0,35055 0 10646 5262 0,49427
48 Campo de la Cruz Ponedera 0,35019 0 6531 3873 0,59302
49 Nueva Granada Guamal 0,34974 0 4182 3996 0,95552
50 Ubaté Zipaquird 0,34932 0 6679 13744 0,48596
51 Villanueva Guajira Agustin Codazi 0,34809 0 8153 4984 0,61131
52 Girardot Libano 0,34755 0 13473 4343 0,32235
53 Riosucio Manizales 0,34749 0 4421 15393 0,28721
54 Mariquita Honda 0,34747 0 7644 5236 0,68498
55 Chimichagua La Loma 0,34614 0 4493 4329 0,96350
56 Curumani Ocana 0,34567 0 4368 13543 0,32253
57 Barranquilla Ponedera 0,34542 0 15798 3873 0,24516
58 Ortega Purificacién 0,34522 0 7285 5440 0,74674
59 Guamal El Banco 0,34481 0 3996 4781 0,83581
60 Girardot Tocaima 0,34309 0 13473 5012 0,37200
61 Quibdo Andes 0,34181 0 12974 5041 0,38855
62 Sabanalarga Ponedera 0,34154 0 9532 3873 0,40632
63 Maria la Baja Sincelejo 0,34135 0 4102 14775 0,27763
64 Ubaté La Dorada 0,34117 0 6679 6960 0,95963
65 Apartad6 Chigorodd 0,34105 0 9001 4018 0,44639
66 Concordia Andes 0,34074 0 10646 5041 0,47351
67 Cartagena Maria la Baja 0,33891 0 15666 4102 0,26184
68 Tocaima Melgar 0,33776 0 5012 12367 0,40527
69 Chimichagua Curumani 0,33659 0 4493 4368 0,97218
70 Nueva Granada Chimichagua 0,3355 0 4182 4493 0,93078
71 Chaparral Coyaima 0,33543 0 4204 6233 0,67447
72 Monteria Valencia 0,33526 0 15384 4076 0,26495
73 El Banco Curumani 0,33507 0 4781 4368 091362
74 Apartad6 Valencia 0,33505 0 9001 4076 0,45284
75 Purificacién Melgar 0,33489 0 5440 12367 0,43988
76 La Jagua de Ibirico Puerto Santander 0,33485 0 5946 4185 0,70383
71 Suesca Ventaquemada 0,33423 0 13192 6934 0,52562
78 Granada Puerto Lépez 0,33419 0 7596 4174 0,54950
79 Barrancabermeja Puerto Boyaca 0,33357 0 15314 4722 0,30835
80 San José del Guaviare Leticia 0,33269 0 6013 3714 0,61766
81 Guamal Morales Bolivar 0,33235 0 3996 8933 0,44733
82 QOcaiia Puerto Santander 0,33214 0 13543 4185 0,30902
83 Fresno Libano 0,33195 0 7540 4343 0,57599
84 El Carmen de Bolivar Plato 0,33191 0 4768 7053 0,67602
85 Tumaco Ipiales 0,33189 0 4731 7705 0,61402
86 Apartad6 Carepa 0,33108 0 9001 3834 0,42595
87 Mabhates Maria la Baja 0,33075 0 7540 4102 0,54403
88 Ubaté Pacho 0,33073 0 6679 10668 0,62608
89 La Dorada Honda 0,32988 0 6960 5236 0,75230
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90 Villavicencio Puerto Lépez 0,32932 0 15189 4174 0,27480
91 Chigorod6 Montelibano 0,32648 0 4018 6668 0,60258
92 Chiriguand La Jagua de Ibirico 0,32619 0 3644 5946 0,61285
93 Gigante Tello 0,326 0 7649 5903 0,77173
94 Villeta La Mesa 0,32508 0 8908 12881 0,69156
95 Belen de Umbria Manizales 0,32494 0 6504 15393 0,42253
96 Guaduas La Mesa 0,3245 0 8454 12881 0,65632
97 Yopal Puerto Lopez 0,32438 0 12065 4174 0,34596
98 Puerto Boyaca La Dorada 0,32347 0 4722 6960 0,67845
99 Maria la Baja El Carmen de Bolivar 0,32253 0 4102 4768 0,86032

100 Santa Fe de Antioquia Concordia 0,32213 0 5179 10646 0,48647
101 Magangué Guamal 0,32184 0 14750 3996 0,27092
102 Ortega Coyaima 0,32182 0 7285 6233 0,85559
103 Plato Nueva Granada 0,32121 0 7053 4182 0,59294
104 Nueva Granada El Copey 0,32084 0 4182 3866 0,92444
105 Belen de Umbria Pereira 0,32066 0 6504 15543 0,41845
106 Apartad6 Tierralta 0,32048 0 9001 4086 0,45395
107 Tierralta Montelibano 0,3204 0 4086 6668 0,61278
108 Purificacién Granada 0,32027 0 5440 7596 0,71617
109 El Copey Agustin Codazi 0,32006 0 3866 4984 0,77568
110 Libano Guaduas 0,31975 0 4343 8454 0,51372
111 Sevilla Armenia 0,31787 0 9781 15448 0,63316
112 Valledupar Agustin Codazi 0,31779 0 15387 4984 0,32391
113 Popayén Tumaco 0,31691 0 14106 4731 0,33539
114 Bosconia Agustin Codazi 0,3165 0 5262 4984 0,94717
115 Fresno Honda 0,315%4 0 7540 5236 0,69443
116 Curumani Aguachica 0,3157 0 4368 8852 0,49345
117 Guamal Caucasia 0,31554 0 3996 8700 0,45931
118 La Uni6én Armenia 0,31554 0 6032 15448 0,39047
119 Pitalito Acevedo 0,31512 0 10090 10170 0,99213
120 Santa Bérbara Riosucio 031414 0 5262 4421 0,84017
121 Turbo Chigorodo 0,31403 0 4701 4018 0,85471
122 Curumani La Jagua de Ibirico 0,31388 0 4368 5946 0,73461
123 La Loma Chiriguand 0,31387 0 4329 3644 0,84176
124 Nueva Granada Bosconia 0,31249 0 4182 5262 0,79475
125 Fundacion Nueva Granada 0,31219 0 7696 4182 0,54340
126 El Banco Morales Bolivar 031127 0 4781 8933 0,53521
127 Mompos Guamal 0,31104 0 9005 3996 0,44375
128 Santa Bérbara La Ceja 0,30957 0 5262 8706 0,60441
129 Andes Belen de Umbria 0,3094 0 5041 6504 0,77506
130 Guamal Chimichagua 0,3089 0 3996 4493 0,88938
131 Puerto Boyaca Barbosa Santander 0,30886 0 4722 7857 0,60099
132 Riosucio Belen de Umbria 0,30833 0 4421 6504 0,67974
133 Espinal Guamo 0,30784 0 8275 4893 0,59130
134 Barrancabermeja San Vicente de Chucuri 0,30752 0 15314 5691 0,37162
135 San Agustin Pitalito 0,30703 0 10237 10090 0,98564
136 Ubaté Puerto Boyaca 0,30617 0 6679 4722 0,70699
137 Armenia Ortega 0,30587 0 15448 7285 0,47158
138 Turbo Valencia 0,30562 0 4701 4076 0,86705
139 El Copey Bosconia 0,30522 0 3866 5262 0,73470
140 Tumaco Pasto 0,30509 0 4731 12952 0,36527
141 Puerto Santander Cidcuta 0,30498 0 4185 15676 0,26697
142 Honda Guaduas 0,30445 0 5236 8454 0,61935
143 Ventaquemada Puerto Lépez 0,30376 0 6934 4174 0,60196
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144 Agustin Codazi La Jagua de Ibirico 0,30326 0 4984 5946 0,83821
145 Gigante San José del Guaviare 0,30309 0 7649 6013 0,78612
146 Quibdo Belen de Umbria 0,30264 0 12974 6504 0,50131
147 La Ceja Doradal 0,30244 0 8706 5027 0,57742
148 Pivijay Nueva Granada 0,30114 0 8333 4182 0,50186
149 Libano Tocaima 0,3011 0 4343 5012 0,86652
150 Libano Honda 0,3002 0 4343 5236 0,82945
151 Turbo Apartad6 0,30011 0 4701 9001 0,52228
152 San Vicente de Chucuri San Gil 0,30008 0 5691 11196 0,50831
153 Mariquita Fresno 0,29772 0 7644 7540 0,98639
154 Bolivar Zarzal 0,29718 0 10215 10122 0,99090
155 Andes Riosucio 0,297 0 5041 4421 0,87701
156 Tocaima Fusagasugd 0,29649 0 5012 11388 0,44011
157 Purificacién Tello 0,29623 0 5440 5903 0,92157
158 El Banco Aguachica 0,29608 0 4781 8852 0,54010
159 Suesca Cumaral 0,29589 0 13192 6309 0,47824
160 Guamo Purificacién 0,2953 0 4893 5440 0,89945
161 Moniquird Réquira 0,29527 0 7143 7678 0,93032
162 Guatapé Puerto Boyaca 0,29521 0 15840 4722 0,29811
163 La Uni6én Pereira 0,2938 0 6032 15543 0,38808
164 Bucaramanga San Vicente de Chucuri 0,29374 0 15821 5691 0,35971
165 Ubaté Réquira 0,29343 0 6679 7678 0,86989
166 Suesca Céqueza 0,29339 0 13192 8973 0,68018
167 Pital Garzén 0,29313 0 8164 8286 0,98528
168 Guamo Melgar 0,29209 0 4893 12367 0,39565
169 Quibdo Santa Fe de Antioquia 0,29054 0 12974 5179 0,39918
170 La Loma La Jagua de Ibirico 0,28952 0 4329 5946 0,72805
171 Mocoa Acevedo 0,28942 0 6564 10170 0,64543
172 Girardot Guamo 0,28835 0 13473 4893 0,36317
173 Tello Granada 0,28809 0 5903 7596 0,77712
174 Montelibano Barbosa Antioquia 0,28801 0 6668 12313 0,54154
175 Chimichagua Chiriguand 0,28744 0 4493 3644 0,81104
176 Ipiales Mocoa 0,28742 0 7705 6564 0,85191
177 La Mesa Fusagasugd 0,28724 0 12881 11388 0,88409
178 Manizales Fresno 0,28604 0 15393 7540 0,48983
179 Florencia Leticia 0,28427 0 10526 3714 0,35284
180 Barbosa Santander Paipa 0,28231 0 7857 13728 0,57233
181 Moniquird Paipa 0,28173 0 7143 13728 0,52032
182 La Dorada Pacho 0,28106 0 6960 10668 0,65242
183 Riohacha Albania 0,28043 0 13578 6468 0,47636
184 Caucasia Morales Bolivar 0,28001 0 8700 8933 0,97392
185 Nueva Granada Mompos 0,27988 0 4182 9005 0,46441
186 Bosconia Chimichagua 0,27935 0 5262 4493 0,85386
187 Réquira Ventaquemada 0,27888 0 7678 6934 0,90310
188 Mocoa San Agustin 0,27869 0 6564 10237 0,64120
189 Mocoa Florencia 0,27853 0 6564 10526 0,62360
190 Carepa Chigorodé 0,27803 0 3834 4018 0,95421
191 Planeta Rica Sahagiin 0,27797 0 5726 8533 0,67104
192 Céqueza Granada 0,27787 0 8973 7596 0,84654
193 Arauca San José del Guaviare 0,27738 0 9129 6013 0,65867
194 Quibdé La Unién 0,27662 0 12974 6032 0,46493
195 Neiva Tello 0,27634 0 14823 5903 0,39823
196 Guatapé Doradal 0,27548 0 15840 5027 0,31736
197 Santander de Quilichao Corinto 0,27546 0 7574 10690 0,70851
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198 Ibagué Ortega 0,2751 0 15696 7285 0,46413
199 Doradal Puerto Boyaca 0,27416 0 5027 4722 0,93933
200 Melgar Granada 0,27398 0 12367 7596 0,61422
201 Ciénaga de Oro Planeta Rica 0,27381 0 12696 5726 0,45101
202 Tierralta Planeta Rica 0,27371 0 4086 5726 0,71359
203 Barrancabermeja Barbosa Santander 0,27334 0 15314 7857 0,51306
204 Monteria Planeta Rica 0,27278 0 15384 5726 0,37220
205 Toribio Neiva 0,27244 0 7762 14823 0,52365
206 Hatonuevo Fonseca 0,27155 0 7151 10107 0,70753
207 Villeta Pacho 0,27088 0 8908 10668 0,83502
208 Granada San José del Guaviare 0,27045 0 7596 6013 0,79160
209 Santander de Quilichao Toribio 0,27024 0 7574 7762 0,97578
210 Santa Fe de Antioquia Barbosa Antioquia 0,26988 0 5179 12313 0,42061
211 Isnos Pitalito 0,26931 0 10329 10090 0,97686
212 Santander de Quilichao Puerto Tejada 0,26861 0 7574 10502 0,72120
213 El Carmen de Bolivar Sincelejo 0,2686 0 4768 14775 0,32271
214 Valencia Planeta Rica 0,26813 0 4076 5726 0,71184
215 Sahagiin Montelibano 0,26749 0 8533 6668 0,78144
216 Jamund{ Santander de Quilichao 0,2668 0 12527 7574 0,60461
217 Medellin Santa Bérbara 0,26664 0 15878 5262 0,33140
218 La Uni6n Zarzal 0,26651 0 6032 10122 0,59593
219 Yopal San José del Guaviare 0,26608 0 12065 6013 0,49838
220 Chiriguand Curumani 0,26554 0 3644 4368 0,83425
221 Belen de Umbria La Union 0,265 0 6504 6032 0,92743
222 Riohacha Manaure 0,26489 0 13578 4738 0,34895
223 El Carmen de Bolivar Magangué 0,2634 0 4768 14750 0,32325
224 Sibundoy Mocoa 0,26337 0 12850 6564 0,51082
225 Agustin Codazi La Loma 0,26286 0 4984 4329 0,86858
226 La Uni6én Bolivar 0,26247 0 6032 10215 0,59050
227 Lorica Ciénaga de Oro 0,26218 0 7043 12696 0,55474
228 Manaure Maicao 0,26169 0 4738 9243 0,51260
229 Bosconia La Loma 0,26156 0 5262 4329 0,82269
230 Caucasia Barbosa Antioquia 0,26051 0 8700 12313 0,70657
231 Santander de Quilichao Popayén 0,25932 0 7574 14106 0,53693
232 San Vicente de Chucuri Barbosa Santander 0,25834 0 5691 7857 0,72432
233 Mocoa Pitalito 0,2582 0 6564 10090 0,65055
234 Albania Maicao 0,258 0 6468 9243 0,69977
235 Ortega Espinal 0,25733 0 7285 8275 0,88036
236 Lorica Cereté 0,25707 0 7043 11847 0,59450
237 Manaure Albania 0,25702 0 4738 6468 0,73253
238 Toledo Milaga 0,25699 0 9421 4679 0,49666
239 Ubaté Ventaquemada 0,25554 0 6679 6934 0,96322
240 Lorica Sincelejo 0,25491 0 7043 14775 0,47668
241 Pamplona Milaga 0,25444 0 9409 4679 0,49729
242 Duitama Milaga 0,25178 0 12495 4679 0,37447
243 Barbosa Santander Duitama 0,25164 0 7857 12495 0,62881
244 Caucasia Barrancabermeja 0,2507 0 8700 15314 0,56811
245 Ortega Guamo 0,25066 0 7285 4893 0,67165
246 Popayén Toribio 0,25014 0 14106 7762 0,55026
247 Zarzal Armenia 0,24935 0 10122 15448 0,65523
248 Moniquird Villa de Leyva 0,24914 0 7143 12809 0,55765
249 Morales Bolivar Aguachica 0,24676 0 8933 8852 0,99093
250 Montelibano Santa Fe de Antioquia 0,24612 0 6668 5179 0,77669
251 Lorica San Andrés Sotavento 0,24503 0 7043 9695 0,72646
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252 Corinto Toribio 0,24393 0 10690 7762 0,72610
253 Fusagasuga Granada 0,24375 0 11388 7596 0,66702
254 Santa Fe de Antioquia Medellin 0,24109 0 5179 15878 0,32617
255 Villa de Leyva Ventaquemada 0,241 0 12809 6934 0,54134
256 Riohacha Hatonuevo 0,24015 0 13578 7151 0,52666
257 Popayén San Agustin 0,23836 0 14106 10237 0,72572
258 Campo de la Cruz Plato 0,23804 0 6531 7053 0,92599
259 Barbosa Santander Réquira 0,23776 0 7857 7678 0,97722
260 Barbosa Santander Réquira 0,23776 0 7857 7678 0,97722
261 Milaga Yopal 0,23655 0 4679 12065 0,38782
262 San Gil Milaga 0,23597 0 11196 4679 0,41792
263 Ventaquemada Yopal 0,2346 0 6934 12065 0,57472
264 Bucaramanga Milaga 0,23355 0 15821 4679 0,29575
265 Milaga Arauca 0,23313 0 4679 9129 0,51254
266 Popayén Isnos 0,23241 0 14106 10329 0,73224
267 Mariquita La Dorada 0,23214 0 7644 6960 0,91052
268 Zarzal Sevilla 0,2317 0 10122 9781 0,96631
269 Ventaquemada Tunja 0,2316 0 6934 14125 0,49090
270 Buenaventura La Uni6én 0,2306 0 14727 6032 0,40959
271 Céaqueza Cumaral 0,23031 0 8973 6309 0,70311
272 Planeta Rica Montelibano 0,22995 0 5726 6668 0,85873
273 Pital Gigante 0,22886 0 8164 7649 0,93692
274 La Dorada Villeta 0,22522 0 6960 8908 0,78132
275 Magangué Caucasia 0,22494 0 14750 8700 0,58983
276 Milaga Sogamoso 0,22449 0 4679 11961 0,39119
271 Ocaiia Pamplona 0,22218 0 13543 9409 0,69475
278 Villavicencio Granada 0,22177 0 15189 7596 0,50010
279 Bolivar Sevilla 0,22163 0 10215 9781 0,95751
280 Barbosa Santander San Gil 0,22006 0 7857 11196 0,70177
281 Coyaima Purificacién 0,218 0 6233 5440 0,87277
282 Coyaima Purificacién 0,218 0 6233 5440 0,87277
283 Plato Pivijay 0,2173 0 7053 8333 0,84639
284 Toledo Arauca 0,21518 0 9421 9129 0,96901
285 Dagua Buga 0,21505 0 10164 12175 0,83483
286 Ipiales Sibundoy 0,21397 0 7705 12850 0,59961
287 Sibundoy San Agustin 0,21339 0 12850 10237 0,79665
288 Tello San José del Guaviare 0,2133 0 5903 6013 0,98171
289 Ipiales Pasto 0,21118 0 7705 12952 0,59489
290 Corinto Neiva 0,21088 0 10690 14823 0,72118
291 Florencia San José del Guaviare 0,20991 0 10526 6013 0,57125
292 Luruaco Baranoa 0,20968 0 9776 13470 0,72576
293 Ibagué Espinal 0,20755 0 15696 8275 0,52720
294 Garzoén Gigante 0,20746 0 8286 7649 0,92312
295 Ciénaga de Oro Chintd 0,20691 0 12696 7971 0,62831
296 Acevedo Florencia 0,2034 0 10170 10526 0,96618
297 Sabanalarga Campo de la Cruz 0,20336 0 9532 6531 0,68517
298 Sincelejo Chind 0,20057 0 14775 7971 0,53990
299 Baranoa Sabanalarga 0,19949 0 13470 9532 0,70765
300 Ventaquemada Cumaral 0,19671 0 6934 6309 0,90986
301 Melgar Fusagasugd 0,19643 0 12367 11388 0,92084
302 Luruaco Mabhates 0,19628 0 9776 7540 0,77128
303 Tulud El Cerrito 0,19412 0 14560 9691 0,66559
304 Villeta Bogotd 0,19356 0 8908 15915 0,55972
305 Albania Hatonuevo 0,19248 0 6468 7151 0,90449
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306 Barbosa Santander Moniquird 0,19231 0 7857 7143 0,90913
307 Luruaco Campo de la Cruz 0,19201 0 9776 6531 0,66806
308 Mahates Campo de la Cruz 0,19111 0 7540 6531 0,86618
309 Aguachica Ocara 0,19081 0 8852 13543 0,65362
310 La Dorada Guaduas 0,19017 0 6960 8454 0,82328
311 Buga El Cerrito 0,1877 0 12175 9691 0,79598
312 Chind Magangué 0,18744 0 7977 14750 0,54081
313 Guaduas Villeta 0,18606 0 8454 8908 0,94903
314 Villavicencio Cumaral 0,18526 0 15189 6309 0,41537
315 La Plata Pital 0,18507 0 7184 8164 0,87996
316 Ciénaga de Oro Sahagiin 0,18496 0 12696 8533 0,67210
317 Buenaventura Dagua 0,18435 0 14727 10164 0,69016
318 Luruaco Sabanalarga 0,18376 0 9776 9532 0,97504
319 Bogotd Céqueza 0,18307 0 15915 8973 0,56381
320 Paipa Sogamoso 0,18174 0 13728 11961 0,87128
321 Villa de Leyva Paipa 0,18002 0 12809 13728 0,93306
322 Espinal Girardot 0,1799 0 8275 13473 0,61419
323 Cartagena Mahates 0,17903 0 15666 7540 0,48130
324 Chind Sahagiin 0,17831 0 7971 8533 0,93484
325 Sevilla Tulud 0,17616 0 9781 14560 0,67177
326 La Plata Gigante 0,17581 0 7184 7649 0,93921
327 Fundacién Valledupar 0,17477 0 7696 15387 0,50016
328 Mahates Plato 0,17442 0 7540 7053 0,93541
329 Gigante Florencia 0,17346 0 7649 10526 0,72668
330 Florida Corinto 0,1725 0 15556 10690 0,68719
331 Magangué Mompos 0,16944 0 14750 9005 0,61051
332 Montelibano Caucasia 0,16831 0 6668 8700 0,76644
333 Ciénaga Fundacién 0,16568 0 10444 7696 0,73688
334 Garzén Florencia 0,16484 0 8286 10526 0,78719
335 Plato Magangué 0,16377 0 7053 14750 0,47817
336 Cali Puerto Tejada 0,16232 0 15791 10502 0,66506
337 San Andrés Sotavento Chind 0,16168 0 9695 7977 0,82280
338 Campo de la Cruz Pivijay 0,16127 0 6531 8333 0,78375
339 Sincelejo San Andrés Sotavento 0,16052 0 14775 9695 0,65618
340 Plato Mompos 0,16035 0 7053 9005 0,78323
341 Isnos La Plata 0,15999 0 10329 7184 0,69552
342 Réquira Villa de Leyva 0,15727 0 7678 12809 0,59942
343 Puerto Tejada Florida 0,15545 0 10502 15556 0,67511
344 Sahagiin Caucasia 0,15506 0 8533 8700 0,98080
345 La Plata Neiva 0,15401 0 7184 14823 0,48465
346 Céaqueza Villavicencio 0,15036 0 8973 15189 0,59076
347 Tunja Yopal 0,14814 0 14125 12065 0,85416
348 Neiva Gigante 0,14603 0 14823 7649 0,51602
349 San Andrés Sotavento Ciénaga de Oro 0,1451 0 9695 12696 0,76363
350 Fusagasugd Bogotd 0,14471 0 11388 15915 0,71555
351 Puerto Tejada Corinto 0,14442 0 10502 10690 0,98241
352 Medellin La Ceja 0,14417 0 15878 8706 0,54831
353 Popayén La Plata 0,14344 0 14106 7184 0,50929
354 Jamundi Popayin 0,14026 0 12527 14106 0,88806
355 Morales Bolivar Barrancabermeja 0,14007 0 8933 15314 0,58332
356 Acevedo Garz6n 0,13973 0 10170 8286 0,81475
357 Magangué Sahagiin 0,13873 0 14750 8533 0,57851
358 Girardot Melgar 0,13825 0 13473 12367 0,91791
359 Dagua Cali 0,13779 0 10164 15791 0,64366
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360 Aguachica Barrancabermeja 0,13565 0 8852 15314 0,57803
361 Jamundi Buenaventura 0,13357 0 12527 14727 0,85061
362 Zipaquird Bogotd 0,13324 0 13744 15915 0,86359
363 Bucaramanga Pamplona 0,13313 0 15821 9409 0,59472
364 Cdcuta Pamplona 0,13281 0 15676 9409 0,60022
365 Dagua El Cerrito 0,13255 0 10164 9691 0,95346
366 Quibdé Concordia 0,13197 0 12974 10646 0,82056
367 La Ceja Guatapé 0,13143 0 8706 15840 0,54962
368 Fonseca Villanueva Guajira 0,1305 0 10107 8153 0,80667
369 Rionegro La Ceja 0,13038 0 15576 8706 0,55894
370 Cali El Cerrito 0,12931 0 15791 9691 0,61370
371 Pacho Zipaquird 0,12894 0 10668 13744 0,77619
372 Duitama Sogamoso 0,12787 0 12495 11961 0,95726
373 Fusagasugd Céqueza 0,12742 0 11388 8973 0,78793
374 Pivijay Fundacién 0,12689 0 8333 7696 0,92356
375 Cdcuta Toledo 0,12643 0 15676 9421 0,60098
376 Ocaiia Bucaramanga 0,12627 0 13543 15821 0,85601
377 Pasto Sibundoy 0,12175 0 12952 12850 0,99212
378 Bolivar Buga 0,12046 0 10215 12175 0,83901
379 El Cerrito Florida 0,12035 0 9691 15556 0,62298
380 Toribio La Plata 0,11932 0 7762 7184 0,92553
381 Ibagué Girardot 0,11785 0 15696 13473 0,85837
382 Jamundi Puerto Tejada 0,11644 0 12527 10502 0,83835
383 Cereté Ciénaga de Oro 0,1127 0 11847 12696 0,93313
384 Barranquilla Ciénaga 0,11182 0 15798 10444 0,66110
385 La Mesa Bogotd 0,11151 0 12881 15915 0,80936
386 Yopal Arauca 0,1112 0 12065 9129 0,75665
387 Bogotd Suesca 0,11019 0 15915 13192 0,82890
388 Barbosa Antioquia Barrancabermeja 0,10894 0 12313 15314 0,80404
389 Cali Jamundi 0,10667 0 15791 12527 0,79330
390 Armenia Ibagué 0,10632 0 15448 15696 0,98420
391 Paipa Duitama 0,10551 0 13728 12495 091018
392 Ciénaga Valledupar 0,10274 0 10444 15387 0,67875
393 San Gil Duitama 0,09761 0 11196 12495 0,89604
394 Pereira Armenia 0,09633 0 15543 15448 0,99389
395 Sincelejo Magangué 0,08839 0 14775 14750 0,99831
396 Barrancabermeja Bucaramanga 0,08682 0 15314 15821 096795
397 Dagua Jamundi 0,08661 0 10164 12527 0,81137
398 Cartagena Luruaco 0,08572 0 15666 9776 0,62403
399 Popayién Pasto 0,08276 0 14106 12952 0,91819
400 Popayén Sibundoy 0,07846 0 14106 12850 0,91096
401 Barranquilla Baranoa 0,07803 0 15798 13470 0,85264
402 Villa de Leyva Tunja 0,07796 0 12809 14125 0,90683
403 Guatapé Barrancabermeja 0,07551 0 15840 15314 0,96679
404 Buenaventura Popayén 0,07309 0 14727 14106 0,95783
405 Bolivar Tulud 0,06931 0 10215 14560 0,70158
406 Ocaiia Cicuta 0,06773 0 13543 15676 0,86393
407 Buenaventura Bolivar 0,06235 0 14727 10215 0,69362
408 Bucaramanga San Gil 0,06168 0 15821 11196 0,70767
409 Santa Marta Ciénaga 0,06158 0 15550 10444 0,67164
410 Villanueva Guajira Valledupar 0,06074 0 8153 15387 0,52986
411 Santa Marta Riohacha 0,06029 0 15550 13578 0,87318
412 Ocaiia Barrancabermeja 0,05809 0 13543 15314 0,88435
413 Quibdo Buenaventura 0,05015 0 12974 14727 0,88097
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414 Florida Neiva 0,04968 0 15556 14823 0,95288
415 Monteria Ciénaga de Oro 0,04718 0 15384 12696 0,82527
416 Barbosa Antioquia Rionegro 0,04314 3E-05 12313 15576 0,79051
417 Santa Marta Valledupar 0,04238 1E-05 15550 15387 0,98952
418 Pacho Bogotd 0,04008 0,00034 10668 15915 0,67031
419 Tunja Sogamoso 0,03749 0,00038 14125 11961 0,84680
420 Tunja Paipa 0,03598 0,00026 14125 13728 0,97189
421 Barbosa Antioquia Guatapé 0,03279 0,00163 12313 15840 0,77734
422 Pereira Ibagué 0,03125 0,00074 15543 15696 0,99025
423 Riohacha Fonseca 0,02979 0,00949 13578 10107 0,74437
424 Zipaquird Suesca 0,02825 0,00495 13744 13192 0,95984
425 Cali Florida 0,02327 0,01194 15791 15556 0,98512
426 Medellin Barbosa Antioquia 0,02184 0,03583 15878 12313 0,77548
427 Manizales Pereira 0,01866 0,04494 15393 15543 0,99035
428 Buenaventura Buga 0,27041 14727 12175 0,82671
429 Buga Tulud 0,64565 12175 14560 0,83620
430 Cereté Monterfa 0,56965 11847 15384 0,77009
431 Concordia Medellin 0,94865 10646 15878 0,67049
432 Fonseca Valledupar 0,87662 10107 15387 0,65685
433 Medellin Rionegro 0,18242 15878 15576 0,98098
434 Rionegro Guatapé 0,30937 15576 15840 0,98333
435 Santa Marta Fonseca 0,207 15550 10107 0,64997
436 Sogamoso Yopal 0,05008 11961 12065 0,99138




C. Anexo: Mapas

Nota: Las capas de los mapas administrativos y de relieve fueron tomadas de la pagina
http://www.diva-gis.org/gData. Los mapas de anélisis dilectométricos de Avila y cols.
(2015) estaban originalmente en formato geojson y fueron convertidos a shp con la aplicacién en

linea mapshaper, alojada en http://mapshaper.org/.
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Figura C-3.: Comparacién de teselesaciones: Amazonas
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rIbonuy
:(s189, ©189 9p sndio)-HHTV) ojudwerreda 10d 10UOIOA P SQUOIOR[ISI], op uoroeIedwo))

Figura C-4.: Comparacién de teselesaciones: Amazonas
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BONRIY
:(s189, ©189 9p sndio)-HHTV) ojudwerreda 10d 10UOIOA P SQUOIOR[ISI], op uoroeIedwo))

Figura C-5.: Comparacién de teselesaciones: Arauca
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:(s189, ©189 9p sndio)-HHTV) ojudwerreda 10d 10UOIOA P SQUOIOR[ISI], op uoroeIedwo))

Figura C-6.: Comparacion de teselesaciones: Atlantico
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:(s189, ©189 9p sndio)-HHTV) ojudwerreda 10d 10UOIOA P SQUOIOR[ISI], op uoroeIedwo))

Figura C-7.: Comparacién de teselesaciones: Bolivar
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:(s189, ©189 9p sndio)-HHTV) ojudwerreda 10d 10UOIOA P SQUOIOR[ISI], op uoroeIedwo))

Figura C-8.: Comparacién de teselesaciones: Boyaca



160

:(s189, ©189 9p sndio)

N\

|
|
|
I
|
|

|
|
|

Sepred)
DATV) ojudwepeda 10d 10UOIOA 9P SQUOIIR[ASI], 9P ugroeIedwio))

Figura C-9.: Comparacidn de teselesaciones: Caldas
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Figura C-10.: Comparacion de teselesaciones: Caquetd
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Figura C-11.: Comparacion de teselesaciones: Casanare
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Figura C-12.: Comparacion de teselesaciones: Cauca



164

Ieso)
:(s189, ©189 9p sndio)-HHTV) ojudwerreda 10d 10UOIOA P SQUOIOR[ISI], op uoroeIedwo))

Figura C-13.: Comparacion de teselesaciones: Cesar
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:(s189, ©189 9p sndio)-HHTV) ojudwerreda 10d 10UOIOA P SQUOIOR[ISI], op uoroeIedwo))

Figura C-14.: Comparacion de teselesaciones: Chocé



166

£qopion
:(s189, ©189 9p sndio)-HHTV) ojudwerreda 10d 10UOIOA P SQUOIOR[ISI], op uoroeIedwo))

Figura C-15.: Comparacion de teselesaciones: Cérdoba
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:(s189, ©189 9p sndio)-HHTV) ojudwerreda 10d 10UOIOA P SQUOIOR[ISI], op uoroeIedwo))

Figura C-16.: Comparacion de teselesaciones: Cundinamarca
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Figura C-17.: Comparacion de teselesaciones: Guainia
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Figura C-18.: Comparacion de teselesaciones: Guaviare
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Figura C-19.: Comparacion de teselesaciones: Huila
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Figura C-20.: Comparacion de teselesaciones: Guajira
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Figura C-21.: Comparacion de teselesaciones: Magdalena
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Figura C-22.: Comparacion de teselesaciones: Meta
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Figura C-23.: Comparacion de teselesaciones: Narifio
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Figura C-24.: Comparacion de teselesaciones: Norte de Santander
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Figura C-25.: Comparacion de teselesaciones: Putumayo
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Figura C-26.: Comparacion de teselesaciones: Quindio
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Figura C-27.: Comparacion de teselesaciones: Risaralda
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Figura C-28.: Comparacion de teselesaciones: Santander
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Figura C-29.: Comparacion de teselesaciones: Sucre
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Figura C-30.: Comparacion de teselesaciones: Tolima
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:(s189, ©189 9p sndio)-HHTV) ojudwerreda 10d 10UOIOA P SQUOIOR[ISI], op uoroeIedwo))

Figura C-31.: Comparacion de teselesaciones: Valle del Cauca
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sodnep
:(s189, ©189 9p sndio)-HHTV) ojudwerreda 10d 10UOIOA P SQUOIOR[ISI], op uoroeIedwo))

Figura C-32.: Comparacion de teselesaciones: Vaupés
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BPEYOIA
:(s189, ©189 9p sndio)-HHTV) ojudwerreda 10d 10UOIOA P SQUOIOR[ISI], op uoroeIedwo))

Figura C-33.: Comparacion de teselesaciones: Vichada



D. Anexo: Script de iMacros para colectar

tweets

VERSION BUILD=9030808 RECORDER=FX

TAB T=1

SET !ERRORIGNORE YES

"var6 es el nUmero de segundos que se espera entre
"cada simulacidén de crl+fin

SET !VARG6 2

"Las siguientes 3 lineas son la simulacidén de la pulsaciédn
"de crl+fin y deben ser repetidas la cantidad de veces que
"se quiera repetir la operacidn.

EVENT TYPE=KEYPRESS SELECTOR="HTML" KEY=35 MODIFIERS="ctrl"
WAIT SECONDS={{!VARG6}}

"Ancla a los footers de la pagina

SET !'EXTRACT_TEST_POPUP NO

"TAG POS=1 TYPE=DIV ATTR=CLASS:stream-footer<SpP>

TAG POS=1 TYPE=DIV ATTR=CLASS:modal-footer

" extracts the last date

TAG POS=R-1 TYPE=SPAN ATTR=CLASS:_timestamp<SP>js-short-timestamp<SP> EXTRACT=TX

" varl es el ano
SET !VAR1 EVAL ("’ {{!EXTRACT}}’ .slice(-4);"™)

" var2 es el més
SET !VAR2 EVAL ("' {{!'EXTRACT}}’ .slice(-8,-5);")
SET !VAR2 EVAL ("' {{!VAR2}}’ .replace(’Jan’,’'01") )
SET !VAR2 EVAL ("' {{!VAR2}}’ .replace ('Feb’,"02");")
SET !VAR2 EVAL ("' {{!VAR2}}’ .replace ('Mar’,"03");")
SET !VAR2 EVAL ("' {{!VAR2}}’ .replace ('Apr’,"04");")
( )i ")
( )i ")
( )i ")

-
4

. n
4

«
14

SET !VAR2 EVAL ("' {{!VAR2}}’ .replace ('May’," 05’
SET !VAR2 EVAL ("' {{!VAR2}}’ .replace (' Jun’,’ 06’
SET !VAR2 EVAL ("' {{!VAR2}}’ .replace (' Jul’,’" 07’

(
(
(
(
( i
( "
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SET !VAR2 EVAL ("' {{!VAR2}}’ .replace(’Aug’,’08") )
SET !VAR2 EVAL("’' {{!VAR2}}’ .replace(’'Sep’,"09") )
SET !VAR2 EVAL ("' {{!VAR2}}’ .replace(’'Oct’,"10"); ™)
SET !VAR2 EVAL ("' {{!VAR2}}’ .replace (' Nov’ y; ™M)
SET !VAR2 EVAL ("' {{!VAR2}}’ .replace(’'Dec’,"12") )

" var3 es el dia
SET !VAR3 EVAL ("' {{!'EXTRACT}}’ .substring(0,’ {{/EXTRACT}}’
.indexOf(’ "));™)

" var4 Contiene toda la fecha en formato yyyyy-mm-dd
SET !VAR4 {{!VAR1}}-{{!VAR2}}—-{{!VAR3}}
SET !VARS5 {{!URLCURRENT}}

" var7 contienen las localizaciones

SET !VAR7 EVAL("’ {{!VAR5}}’ .slice (' {{!VAR5}}’ .indexOf (' near’)+10,"
{{!VAR5}}’ .indexOf ("within’)-6) .replace (' %2C’,"")
.replace (%20’ ,"=");")

SAVEAS TYPE=TXT

FOLDER=D:\twitter\source FILE=twitter {{!VAR7}}_{{!'VAR4}}.txt

" var5 se actualiza a la siguiente URL

SET !VARS EVAL ("’ {{!VAR5}}’ .slice (0,’ {{!'VARS5}}’ .indexOf ("until’ ) +8).
concat (" {{!VAR4}}’) .concat (' &src=typd&lang=en’);")

URL GOTO={{!VAR5}}



E. Anexo: Funcion de Python para filtrado

de palabras graficas

def ValidWordsFrame (file) :

general_words_data = pandas.read_csv(

file,

encoding="utf-8’",

usecols=[xrange(0,6)1],

skiprows=[xrange(l,6) 1],

dtype={'total’ :np.int32,

"lower’ :np.int32,

"titled’ :np.int32,
"upper’ :np.int32,
"other’ :np.int32},

index_col = ["#CITY#']

totales = {}
total= len(general_words_data.index)

# Filtrar las palabras con una sola aparicidn,

# porque dan hsic malos

valid _words=
general_words_data.loc[general_words_data[’total’]>1]

one_app = total - len(valid_words)

#filtrar acronimos

valid_words=
valid_words.loc[valid_words [’ lower’ ]>valid_words [’ upper’]]

acronims = total+ one_app - len(valid_words)

#filtrar posibles nombres propios
valid_words=
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valid _words.loc[valid _words [’ lower’ ]>valid_words[’titled’]]
personal_names = total+one_apptacronims—-len (valid_words)

#obtener palabras validas hasta aqui

valid_words = pandas.DataFrame (valid_words.index)

# Filtro de posibles links
http_pat = re.compile(r’.xhttp.*’,flags=re.IGNORECASE)

valid_words[’'http’] = valid_words [’ #CITY#'].str.contains (http_pat)
valid_words=valid_words.loc[valid_words[’http’ ]==False]
links = total+tone_apptacronims+personal_ names-len (valid_words)

# Filtro risas
risa_pat =
re.compile(r’ .+ (jaljeljiljolhalhelhilho) {2,}.%x",
flags=re.IGNORECASE)
valid_words[’risa’] =
valid_words [’ #CITY#’].str.extract (risa_pat, expand=True)

valid_words[’risa’] = ~valid_words[’risa’].isnull ()
valid words=valid _words.loc[valid_words[’risa’ ]==False]
laugths =

total+one_apptacronims+personal_names+ links-len(valid_words)

# Filtro pics al final, una foto posiblemente
pic_pat = re.compile(r’ .xpic$’,flags=re.IGNORECASE)
valid_words|[’pic’] = valid _words[’#CITY#’].str.contains (pic_pat)
valid_words=valid_words.loc[valid_words[’pic’ ]==False]
pics =

total+

one_app+

acronims+

personal_names+

links+

laugths-

len(valid_words)

# Filtro palabras con mucha repeticidén de letras
# (mds de tres letras iguales repetidas)
multiple_path = re.compile (r’ (\w)\1{2,}’,flags=re.IGNORECASE)
valid_words['multiple’] =
valid_words [’ #CITY#’].str.extract (multiple_path, expand=True)

valid_words[’'multiple’] = ~valid_words[’'multiple’].isnull ()
valid_words=valid_words.loc[valid_words[’'multiple’ ]==False]
multiple =

total+

one_apptacronims+
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personal_names+
links+

laugths+

pics-—
len(valid_words)

# Filtro palabras con numeros
numeros_path = re.compile(r’.*(\d).*’,flags=re.IGNORECASE)
valid_words [’ numeros’] =

valid_words [’ #CITY#’].str.extract (multiple_path, expand=True)
valid_words [’ numeros’] = ~valid_words[’numeros’].isnull ()
valid _words=valid_words.loc[valid _words [’ numeros’ |]==False]
valid_words=valid_words.set_index (' #CITY#’)
with_numbers =

total+

one_apptacronims+

personal_names+

links+

laugths+

pics+

multiple-

len(valid_words)

filter_sum =
one_app+
acronims+
personal_names+
links+
laugths+
pics+
multiple+
with numbers

filter_len = len(valid_words)

return (valid_words.index)



Anexo: Listado de f = 15938 palabras

con mayor HSIC y valor-p < 0,05

# Palabra HSIC Valorp # Palabra HSIC Valorp # Palabra HSIC Valorp
1 nojoda 0,06864 0,00200 5314 ciudad 0,00576 0,00200 10627 agotada 0,00382 0,03194
2 ombe 0,06698 0,00200 5315 estupendo 0,00576 0,00399 10628 madurez 0,00382 0,02595
3 muy 0,06478 0,00200 5316 vrg 0,00576 0,00200 10629 suelto 0,00382 0,04591
4 vaina 0,06252 0,00200 5317 arruncharme 0,00576 0,00200 10630 dialogar 0,00382 0,02994
5 pechiche 0,05862 0,00200 5318 utiliza 0,00576 0,00399 10631 kids 0,00382 0,02196
6 pa 0,05561 0,00200 5319 hip 0,00576 0,00798 10632 ambre 0,00382 0,00399
7 pues 0,05425 0,00200 5320 anoche 0,00576 0,00200 10633 creerse 0,00382 0,03393
8 cacho 0,05266 0,00200 5321 decisivo 0,00576 0,00200 10634 caracteristicas 0,00382 0,00399
9 nadien 0,05253 0,00200 5322 reggaetonero 0,00576 0,00200 10635 recuerdas 0,00382 0,04192
10 compadre 0,05214 0,00200 5323 adelanto 0,00576 0,00200 10636 paiio 0,00382 0,01198
11 malgenio 0,05164 0,00200 5324 gasta 0,00576 0,00998 10637 jamilia 0,00382 0,00200
12 vallenato 0,05161 0,00200 5325 meros 0,00576 0,00200 10638 componentes 0,00382 0,00399
13 chimba 0,05116 0,00200 5326 llego 0,00576 0,00200 10639 bbmsn 0,00382 0,00200
14 parcero 0,05073 0,00200 5327 bendeciré 0,00576 0,00200 10640 conocimiento 0,00382 0,03194
15 parce 0,05064 0,00200 5328 alivie 0,00576 0,00200 10641 durmiente 0,00382 0,01996
16 putas 0,04949 0,00200 5329 desconectarse 0,00576 0,00200 10642 cuidala 0,00382 0,02595
17 tu 0,04810 0,00200 5330 rasque 0,00575 0,00200 10643 haciéndose 0,00382 0,01996
18 pereza 0,04804 0,00200 5331 principito 0,00575 0,00399 10644 minino 0,00382 0,00200
19 tienes 0,04552 0,00200 5332 imaginese 0,00575 0,00599 10645 preste 0,00382 0,02196
20 deberia 0,04522 0,00200 5333 divertidos 0,00575 0,00399 10646 solitaria 0,00382 0,03393
21 usted 0,04484 0,00200 5334 giros 0,00575 0,00200 10647 brillo 0,00382 0,03194
22 pea 0,04470 0,00200 5335 cansao 0,00575 0,00200 10648 mirare 0,00382 0,02595
23 hijueputa 0,04418 0,00200 5336 profesores 0,00575 0,00399 10649 cueritos 0,00382 0,00399
24 re 0,04415 0,00200 5337 siga 0,00575 0,00200 10650 oyentes 0,00382 0,02794
25 bendiciones 0,04325 0,00200 5338 prospero 0,00575 0,00399 10651 hechas 0,00382 0,03593
26 sabrosa 0,04318 0,00200 5339 delito 0,00575 0,00200 10652 preferencias 0,00382 0,01796
27 ta 0,04292 0,00200 5340 madresita 0,00575 0,00200 10653 estoyy 0,00382 0,00200
28 sefior 0,04277 0,00200 5341 boyacenses 0,00575 0,00200 10654 bienn 0,00381 0,01198
29 hijueputas 0,04263 0,00200 5342 sancudos 0,00575 0,00200 10655 muerto 0,00381 0,02395
30 pelao 0,04258 0,00200 5343 potable 0,00575 0,00200 10656 milagrosamente 0,00381 0,00200
31 vee 0,04231 0,00200 5344 crear 0,00575 0,00599 10657 solares 0,00381 0,00399
32 cule 0,04159 0,00200 5345 nacién 0,00575 0,00798 10658 chama 0,00381 0,00399
33 llave 0,04108 0,00200 5346 mufiequita 0,00575 0,00399 10659 youtubers 0,00381 0,00998
34 gonorrea 0,04107 0,00200 5347 olas 0,00575 0,00599 10660 ignorancia 0,00381 0,02994
35 reina 0,04107 0,00200 5348 culebra 0,00575 0,00399 10661 viniste 0,00381 0,03792
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# Palabra HSIC Valorp # Palabra HSIC Valorp # Palabra HSIC Valorp
36 sabroso 0,04018 0,00200 5349 juego 0,00574 0,00200 10662 recostado 0,00381 0,00200
37 gloria 0,04018 0,00200 5350 apreta 0,00574 0,00200 10663 fundamento 0,00381 0,01996
38 mierda 0,04000 0,00200 5351 banda 0,00574 0,00200 10664 complicarnos 0,00381 0,00200
39 monda 0,03998 0,00200 5352 again 0,00574 0,00200 10665 reirte 0,00381 0,01597
40 cachacos 0,03980 0,00200 5353 compartimos 0,00574 0,00399 10666 compaiieras 0,00381 0,02595
41 parceros 0,03956 0,00200 5354 shirry 0,00574 0,00200 10667 masoquismo 0,00381 0,02994
42 puro 0,03945 0,00200 5355 huella 0,00574 0,00200 10668 legion 0,00381 0,00399
43 ombee 0,03945 0,00200 5356 caldero 0,00574 0,00200 10669 principes 0,00381 0,02196
44 inmunda 0,03876 0,00200 5357 dudo 0,00574 0,00399 10670 activos 0,00381 0,02994
45 tw 0,03860 0,00200 5358 seco 0,00574 0,00399 10671 existian 0,00381 0,02395
46 rey 0,03859 0,00200 5359 lucifer 0,00574 0,00200 10672 botada 0,00381 0,00200
47 hay 0,03842 0,00200 5360 cargado 0,00574 0,00399 10673 culote 0,00381 0,00399
48 quilla 0,03827 0,00200 5361 comunal 0,00574 0,00200 10674 cometa 0,00381 0,02595
49 lante 0,03817 0,00200 5362 twitteando 0,00574 0,00200 10675 oportuno 0,00381 0,03992
50 parranda 0,03785 0,00200 5363 guayabos 0,00574 0,00200 10676 acercarme 0,00381 0,02395
51 joda 0,03781 0,00200 5364 traqui 0,00573 0,00200 10677 titere 0,00381 0,02395
52 luz 0,03758 0,00200 5365 curo 0,00573 0,00200 10678 recuerdos 0,00381 0,02794
53 paila 0,03756 0,00200 5366 descansar 0,00573 0,00399 10679 tripleta 0,00381 0,01996
54 compa 0,03752 0,00200 5367 luchando 0,00573 0,00200 10680 catdstrofe 0,00381 0,02395
55 parche 0,03699 0,00200 5368 clasica 0,00573 0,00399 10681 atentamente 0,00381 0,01198
56 nombe 0,03674 0,00200 5369 crisis 0,00573 0,00798 10682 reaccione 0,00381 0,01597
57 vas 0,03639 0,00200 5370 bareta 0,00573 0,00200 10683 costenos 0,00381 0,00200
58 bollo 0,03617 0,00200 5371 irremplazable 0,00573 0,00200 10684 salga 0,00381 0,03194
59 silvestrista 0,03615 0,00200 5372 contestame 0,00573 0,00200 10685 liquido 0,00381 0,00798
60 muchachita 0,03610 0,00200 5373 toa 0,00573 0,00399 10686 soy 0,00381 0,04790
61 flojera 0,03605 0,00200 5374 estresada 0,00573 0,00399 10687 rompo 0,00381 0,01796
62 hno 0,03599 0,00200 5375 desconozco 0,00573 0,00200 10688 imparcialidad 0,00381 0,01796
63 tus 0,03590 0,00200 5376 salvaje 0,00573 0,00399 10689 ritual 0,00381 0,00998
64 manda 0,03571 0,00200 5377 cocodrilo 0,00573 0,00200 10690 paranoico 0,00381 0,00998
65 maldita 0,03563 0,00200 5378 rotos 0,00573 0,00399 10691 vacano 0,00381 0,01796
66 voluntad 0,03560 0,00200 5379 teniendo 0,00573 0,00200 10692 pacifistas 0,00381 0,00200
67 duro 0,03508 0,00200 5380 lefio 0,00573 0,00200 10693 volante 0,00381 0,03593
68 vives 0,03497 0,00200 5381 quise 0,00573 0,00200 10694 desahogar 0,00381 0,02994
69 vainas 0,03487 0,00200 5382 masato 0,00573 0,00200 10695 clasifique 0,00381 0,00599
70 enseguida 0,03483 0,00200 5383 patrocinando 0,00572 0,00200 10696 jure 0,00380 0,04391
71 costefios 0,03455 0,00200 5384 dl 0,00572 0,00399 10697 contesta 0,00380 0,04391
72 locha 0,03447 0,00200 5385 aproveché 0,00572 0,00399 10698 lo 0,00380 0,01996
73 tan 0,03445 0,00200 5386 teoo 0,00572 0,00200 10699 suceda 0,00380 0,02994
74 batalla 0,03435 0,00200 5387 muaah 0,00572 0,00200 10700 locamente 0,00380 0,03393
75 acordeonero 0,03414 0,00200 5388 colita 0,00572 0,00200 10701 suelo 0,00380 0,02994
76 andas 0,03375 0,00200 5389 contrasefia 0,00572 0,00200 10702 vestido 0,00380 0,04990
77 amanecida 0,03375 0,00200 5390 seleccion 0,00572 0,00399 10703 preparada 0,00380 0,02395
78 acabaras 0,03357 0,00200 5391 chiquitica 0,00572 0,00399 10704 miaa 0,00380 0,00798
79 has 0,03346 0,00200 5392 fotogréfico 0,00572 0,00200 10705 iug 0,00380 0,00200
80 bobadas 0,03345 0,00200 5393 cortinas 0,00572 0,00200 10706 amdndolo 0,00380 0,00798
81 manito 0,03337 0,00200 5394 aliviada 0,00572 0,00200 10707 cogido 0,00380 0,03194
82 aguardiente 0,03316 0,00200 5395 faciles 0,00572 0,00200 10708 derivadas 0,00380 0,00599
83 mandame 0,03309 0,00200 5396 vistes 0,00572 0,00399 10709 chille 0,00380 0,00200
84 chistoso 0,03303 0,00200 5397 ignorarte 0,00572 0,00399 10710 pesimistas 0,00380 0,01198
85 estas 0,03292 0,00200 5398 visitantes 0,00572 0,00200 10711 entonada 0,00380 0,00200
86 genio 0,03285 0,00200 5399 atlantica 0,00572 0,00200 10712 buee 0,00380 0,00599
87 seas 0,03284 0,00200 5400 cigarro 0,00572 0,00599 10713 cms 0,00380 0,00599
88 eche 0,03278 0,00200 5401 ingenuidad 0,00572 0,00798 10714 mediocre 0,00380 0,02994
89 juniorista 0,03270 0,00200 5402 putita 0,00571 0,00200 10715 temer 0,00380 0,03194
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# Palabra HSIC Valorp # Palabra HSIC Valorp # Palabra HSIC Valorp
90 mamasita 0,03266 0,00200 5403 gomelos 0,00571 0,00200 10716 huevén 0,00380 0,00399
91 canciones 0,03266 0,00200 5404 interesaba 0,00571 0,00200 10717 fachadas 0,00380 0,00200
92 gonorreas 0,03245 0,00200 5405 verguero 0,00571 0,00200 10718 sentirse 0,00380 0,03393
93 temple 0,03221 0,00200 5406 quiebran 0,00571 0,00200 10719 desaniman 0,00380 0,00798
94 pelaita 0,03173 0,00200 5407 pasaba 0,00571 0,00200 10720 sisis 0,00380 0,00399
95 desparche 0,03172 0,00200 5408 bebee 0,00571 0,00200 10721 montemos 0,00380 0,00200
96 reportate 0,03169 0,00200 5409 pong 0,00571 0,00200 10722 hablado 0,00380 0,04990
97 costefio 0,03169 0,00200 5410 creativo 0,00571 0,00200 10723 pienselo 0,00380 0,00399
98 champeta 0,03159 0,00200 5411 fué 0,00571 0,00200 10724 inesperadas 0,00380 0,04192
99 pola 0,03116 0,00200 5412 vallunos 0,00571 0,00200 10725 tiende 0,00380 0,01397
100 madrugar 0,03113 0,00200 5413 fresas 0,00571 0,00798 10726 yupi 0,00380 0,02395
101 pirobos 0,03111 0,00200 5414 tirame 0,00571 0,00200 10727 troll 0,00380 0,00798
102 bendicién 0,03109 0,00200 5415 celebracion 0,00571 0,00599 10728 aplicando 0,00380 0,02395
103 gracia 0,03104 0,00200 5416 pudra 0,00571 0,00200 10729 intermitente 0,00380 0,00200
104 frio 0,03102 0,00200 5417 merengue 0,00571 0,00200 10730 venderle 0,00380 0,00599
105 puya 0,03096 0,00200 5418 volé 0,00571 0,00200 10731 opcion 0,00380 0,02196
106 acordeén 0,03093 0,00200 5419 torneo 0,00570 0,00200 10732 otorga 0,00380 0,03593
107 asco 0,03083 0,00200 5420 patinaje 0,00570 0,00399 10733 horitas 0,00380 0,03194
108 veas 0,03080 0,00200 5421 policia 0,00570 0,00200 10734 nexos 0,00380 0,01198
109 aburridor 0,03080 0,00200 5422 optar 0,00570 0,00200 10735 ambiental 0,00380 0,02994
110 bendecido 0,03076 0,00200 5423 matate 0,00570 0,00200 10736 decisién 0,00380 0,02595
111 pirobo 0,03074 0,00200 5424 acaben 0,00570 0,00200 10737 demostraran 0,00380 0,00399
112 cagada 0,03073 0,00200 5425 encontrarse 0,00570 0,00399 10738 imaginas 0,00380 0,03792
113 mamera 0,03063 0,00200 5426 antojo 0,00570 0,00200 10739 transformada 0,00380 0,00200
114 firme 0,03062 0,00200 5427 inservibles 0,00570 0,00399 10740 alucinar 0,00380 0,00399
115 cachaco 0,03059 0,00200 5428 chilla 0,00570 0,00200 10741 calificacién 0,00380 0,00998
116 demalas 0,03058 0,00200 5429 existas 0,00570 0,00200 10742 veoo 0,00379 0,00599
117 viene 0,03053 0,00200 5430 cacorro 0,00570 0,00200 10743 lograr 0,00379 0,02395
118 carnavales 0,03040 0,00200 5431 improvisa 0,00570 0,00399 10744 seguird 0,00379 0,02395
119 te 0,03036 0,00200 5432 renuncie 0,00570 0,00200 10745 mascarilla 0,00379 0,01198
120 grandemente 0,03023 0,00200 5433 polvora 0,00570 0,00399 10746 verdugos 0,00379 0,00200
121 mucho 0,03021 0,00200 5434 esmalte 0,00569 0,00200 10747 llename 0,00379 0,03593
122 vienen 0,03020 0,00200 5435 0s 0,00569 0,00599 10748 clava 0,00379 0,00798
123 manos 0,03011 0,00200 5436 ir6nico 0,00569 0,00798 10749 tirate 0,00379 0,01198
124 misericordia 0,02985 0,00200 5437 vistas 0,00569 0,00399 10750 amandote 0,00379 0,02196
125 alma 0,02984 0,00200 5438 mandamiento 0,00569 0,00200 10751 ayudenme 0,00379 0,02196
126 culo 0,02983 0,00200 5439 curtida 0,00569 0,00200 10752 patrimonio 0,00379 0,04192
127 enamorao 0,02976 0,00200 5440 envie 0,00569 0,00200 10753 duroo 0,00379 0,02395
128 old 0,02976 0,00200 5441 parse 0,00569 0,00200 10754 tantico 0,00379 0,00998
129 tronco 0,02974 0,00200 5442 espectaculo 0,00569 0,00200 10755 entender 0,00379 0,02994
130 paranormal 0,02956 0,00200 5443 relacion 0,00569 0,00399 10756 conoci 0,00379 0,03393
131 padre 0,02949 0,00200 5444 dientes 0,00569 0,00200 10757 pegué 0,00379 0,01996
132 na 0,02949 0,00200 5445 subido 0,00568 0,00200 10758 endereza 0,00379 0,02196
133 tii 0,02948 0,00200 5446 concuerda 0,00568 0,00200 10759 peguen 0,00379 0,01796
134 severa 0,02930 0,00200 5447 borondo 0,00568 0,00200 10760 picadura 0,00379 0,00200
135 duefio 0,02916 0,00200 5448 discernimiento 0,00568 0,00200 10761 tomates 0,00379 0,01397
136 puedes 0,02908 0,00200 5449 sarna 0,00568 0,00200 10762 desespero 0,00379 0,02595
137 delirios 0,02884 0,00200 5450 teso 0,00568 0,00200 10763 comprendi 0,00379 0,01597
138 bendecida 0,02870 0,00200 5451 fumas 0,00568 0,00798 10764 cumplieron 0,00379 0,01996
139 manita 0,02857 0,00200 5452 motivada 0,00568 0,00200 10765 vividero 0,00379 0,01198
140 hubiera 0,02855 0,00200 5453 gratuita 0,00568 0,00599 10766 desprestigiar 0,00379 0,00200
141 encanta 0,02852 0,00200 5454 casuales 0,00568 0,00200 10767 rosado 0,00379 0,03792
142 bobada 0,02851 0,00200 5455 balacera 0,00568 0,00200 10768 bronceado 0,00379 0,01397
143 cumple 0,02849 0,00200 5456 hamaca 0,00568 0,00399 10769 guevén 0,00379 0,00200
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144 difunta 0,02846 0,00200 5457 muriéndome 0,00568 0,00599 10770 duelan 0,00379 0,04192
145 putamente 0,02846 0,00200 5458 andaba 0,00568 0,00399 10771 sonrfas 0,00379 0,04192
146 carnaval 0,02844 0,00200 5459 regafiar 0,00568 0,00200 10772 moquito 0,00379 0,00200
147 bendiga 0,02843 0,00200 5460 fijarme 0,00568 0,00200 10773 horrendo 0,00379 0,00599
148 eres 0,02839 0,00200 5461 antiguos 0,00568 0,00399 10774 erupcion 0,00379 0,00200
149 frio 0,02823 0,00200 5462 feriar 0,00568 0,00200 10775 regafia 0,00379 0,02794
150 toy 0,02823 0,00200 5463 aprecio 0,00568 0,00200 10776 inmaduros 0,00379 0,02196
151 maldito 0,02812 0,00200 5464 educada 0,00568 0,00200 10777 tenistas 0,00379 0,00399
152 pelaos 0,02810 0,00200 5465 leerlos 0,00568 0,00399 10778 labor 0,00379 0,04591
153 déjeme 0,02801 0,00200 5466 desarrollo 0,00568 0,00399 10779 recordaremos 0,00379 0,02794
154 maricas 0,02799 0,00200 5467 insistas 0,00567 0,00200 10780 intrusa 0,00379 0,00200
155 sabes 0,02787 0,00200 5468 plataa 0,00567 0,00200 10781 debia 0,00379 0,01397
156 bulla 0,02785 0,00200 5469 demuestre 0,00567 0,00399 10782 imitar 0,00379 0,04391
157 dame 0,02772 0,00200 5470 decepciona 0,00567 0,00200 10783 respetan 0,00379 0,03992
158 puto 0,02771 0,00200 5471 caigamos 0,00567 0,00200 10784 veo 0,00379 0,04591
159 poker 0,02766 0,00200 5472 irracional 0,00567 0,00200 10785 rockero 0,00378 0,00200
160 confiado 0,02754 0,00200 5473 despeje 0,00567 0,00399 10786 defenderlos 0,00378 0,00200
161 abanico 0,02754 0,00200 5474 feedsportal 0,00567 0,00200 10787 blu 0,00378 0,00998
162 pura 0,02754 0,00200 5475 saludos 0,00567 0,00399 10788 escritas 0,00378 0,02395
163 silvestrismo 0,02748 0,00200 5476 diez 0,00567 0,00200 10789 exige 0,00378 0,03194
164 cumpleaio 0,02747 0,00200 5477 amafiador 0,00567 0,00200 10790 criminal 0,00378 0,03194
165 nojodaa 0,02727 0,00200 5478 lentos 0,00567 0,00200 10791 hablaran 0,00378 0,03992
166 vivirla 0,02726 0,00200 5479 alo 0,00567 0,00399 10792 carné 0,00378 0,00798
167 buso 0,02717 0,00200 5480 complejas 0,00567 0,00200 10793 pervertido 0,00378 0,01796
168 raro 0,02717 0,00200 5481 stalkearla 0,00567 0,00200 10794 funcionan 0,00378 0,03792
169 cobijas 0,02714 0,00200 5482 avisada 0,00567 0,00200 10795 précticas 0,00378 0,02994
170 goza 0,02713 0,00200 5483 cometer 0,00566 0,00399 10796 incha 0,00378 0,01597
171 ibas 0,02708 0,00200 5484 necedad 0,00566 0,00399 10797 descansado 0,00378 0,02196
172 tamal 0,02708 0,00200 5485 vista 0,00566 0,00200 10798 cercanos 0,00378 0,01597
173 coloco 0,02702 0,00200 5486 solucién 0,00566 0,00599 10799 villancico 0,00378 0,00399
174 corroncho 0,02699 0,00200 5487 generaciones 0,00566 0,00599 10800 miro 0,00378 0,03194
175 verga 0,02694 0,00200 5488 decisiones 0,00566 0,00599 10801 escuchamos 0,00378 0,02395
176 508 0,02692 0,00200 5489 cacha 0,00566 0,00200 10802 reemplazable 0,00378 0,00599
177 tuya 0,02692 0,00200 5490 besabas 0,00566 0,00399 10803 serca 0,00378 0,02595
178 tqm 0,02682 0,00200 5491 gustele 0,00566 0,00200 10804 choladito 0,00378 0,00200
179 arrunchis 0,02675 0,00200 5492 gozas 0,00566 0,00200 10805 raqueta 0,00378 0,00599
180 guisa 0,02674 0,00200 5493 recicladores 0,00566 0,00200 10806 entendes 0,00378 0,00200
181 pelaito 0,02670 0,00200 5494 circunstancia 0,00566 0,00599 10807 intelectuales 0,00378 0,01198
182 pue 0,02667 0,00200 5495 vomitando 0,00566 0,00200 10808 mordiendo 0,00378 0,02794
183 zancudo 0,02664 0,00200 5496 buenas 0,00566 0,00599 10809 frecuente 0,00378 0,02595
184 cuidao 0,02662 0,00200 5497 néminas 0,00566 0,00200 10810 podamos 0,00378 0,04192
185 weon 0,02649 0,00200 5498 pelota 0,00565 0,00399 10811 hablara 0,00378 0,01597
186 vallenata 0,02649 0,00200 5499 aprendiendo 0,00565 0,00200 10812 nifos 0,00378 0,04192
187 q 0,02646 0,00200 5500 auriculares 0,00565 0,00399 10813 esperando 0,00378 0,02794
188 estudiar 0,02644 0,00200 5501 disimulada 0,00565 0,00200 10814 comprendan 0,00378 0,00599
189 porq 0,02642 0,00200 5502 esaa 0,00565 0,00200 10815 llevare 0,00378 0,02994
190 bendice 0,02625 0,00200 5503 tws 0,00565 0,00200 10816 va 0,00378 0,04391
191 costefia 0,02622 0,00200 5504 cortantes 0,00565 0,00200 10817 corriente 0,00378 0,03593
192 zancudos 0,02612 0,00200 5505 fijar 0,00565 0,00200 10818 malestar 0,00378 0,02595
193 mama 0,02607 0,00200 5506 arreglarme 0,00565 0,00399 10819 vayan 0,00378 0,04391
194 nervios 0,02605 0,00200 5507 obstdculo 0,00565 0,00200 10820 original 0,00378 0,04391
195 horrible 0,02603 0,00200 5508 peligro 0,00565 0,00399 10821 mocho 0,00378 0,02595
196 parcera 0,02602 0,00200 5509 rapidito 0,00565 0,00798 10822 maquina 0,00378 0,02994
197 trabajos 0,02601 0,00200 5510 colocar 0,00565 0,00399 10823 okya 0,00378 0,00200
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198 mani 0,02600 0,00200 5511 mai 0,00565 0,00399 10824 paisano 0,00377 0,03593
199 piroba 0,02596 0,00200 5512 desespera 0,00565 0,00399 10825 condenada 0,00377 0,02794
200 chimbita 0,02595 0,00200 5513 productos 0,00565 0,00200 10826 ruidoso 0,00377 0,00399
201 madrugo 0,02592 0,00200 5514 selva 0,00565 0,00599 10827 mail 0,00377 0,02794
202 puta 0,02590 0,00200 5515 polvo 0,00565 0,00399 10828 padrastro 0,00377 0,00798
203 yuca 0,02588 0,00200 5516 dejaremos 0,00565 0,00599 10829 altera 0,00377 0,01996
204 regalas 0,02585 0,00200 5517 adids 0,00565 0,00399 10830 chuzadas 0,00377 0,03992
205 alante 0,02580 0,00200 5518 violar 0,00564 0,00399 10831 popularidad 0,00377 0,02595
206 suero 0,02576 0,00200 5519 advierto 0,00564 0,00200 10832 organismo 0,00377 0,01796
207 asii 0,02575 0,00200 5520 dibujar 0,00564 0,00399 10833 semifinal 0,00377 0,04990
208 hableme 0,02571 0,00200 5521 [ 0,00564 0,00399 10834 acomparian 0,00377 0,02595
209 haciendo 0,02556 0,00200 5522 recolectar 0,00564 0,00200 10835 venir 0,00377 0,03194
210 hermano 0,02555 0,00200 5523 puilpito 0,00564 0,00200 10836 retrasados 0,00377 0,00798
211 vengas 0,02554 0,00200 5524 sistemas 0,00564 0,00200 10837 parados 0,00377 0,01796
212 papa 0,02551 0,00200 5525 tontos 0,00564 0,00200 10838 aferres 0,00377 0,02595
213 guevon 0,02548 0,00200 5526 romperme 0,00564 0,00200 10839 loruda 0,00377 0,00200
214 veras 0,02544 0,00200 5527 desnudos 0,00564 0,00200 10840 improvisando 0,00377 0,02395
215 mass 0,02542 0,00200 5528 dilema 0,00564 0,00798 10841 desesperacion 0,00377 0,04192
216 enserio 0,02536 0,00200 5529 natal 0,00564 0,00399 10842 be 0,00377 0,04391
217 ejercicio 0,02534 0,00200 5530 pararse 0,00564 0,00798 10843 principalmente 0,00377 0,02595
218 compositor 0,02531 0,00200 5531 fuiciosos 0,00564 0,00200 10844 mantenida 0,00377 0,01996
219 haber 0,02525 0,00200 5532 cds 0,00564 0,00200 10845 concejal 0,00377 0,02595
220 maluquera 0,02522 0,00200 5533 escuchado 0,00564 0,00399 10846 msnm 0,00377 0,00399
221 vienes 0,02518 0,00200 5534 trecho 0,00564 0,00200 10847 apto 0,00377 0,02794
222 parr 0,02514 0,00200 5535 grite 0,00564 0,00200 10848 participa 0,00377 0,02395
223 parrandas 0,02509 0,00200 5536 cinico 0,00564 0,00399 10849 graciosos 0,00377 0,00998
224 ponte 0,02507 0,00200 5537 moiiona 0,00563 0,00200 10850 cumplido 0,00377 0,03792
225 hagale 0,02506 0,00200 5538 quererle 0,00563 0,00200 10851 engendra 0,00377 0,00798
226 quien 0,02506 0,00200 5539 rascando 0,00563 0,00200 10852 desempeiio 0,00377 0,04192
227 bendiciendo 0,02504 0,00200 5540 gobernadora 0,00563 0,00200 10853 miedoo 0,00377 0,01597
228 garra 0,02503 0,00200 5541 pregunta 0,00563 0,00599 10854 caracter 0,00377 0,03393
229 bien 0,02501 0,00200 5542 depresiva 0,00563 0,00200 10855 musa 0,00377 0,02994
230 aja 0,02496 0,00200 5543 aro 0,00563 0,00399 10856 ajenos 0,00377 0,03593
231 anda 0,02493 0,00200 5544 rajando 0,00563 0,00200 10857 epoca 0,00377 0,03593
232 muchacha 0,02476 0,00200 5545 cuchillo 0,00563 0,00399 10858 complacerme 0,00377 0,01198
233 pechichona 0,02476 0,00200 5546 avanzando 0,00563 0,00599 10859 congelando 0,00377 0,00200
234 picos 0,02471 0,00200 5547 reirse 0,00563 0,00399 10860 mezclen 0,00377 0,00200
235 ducha 0,02469 0,00200 5548 traste 0,00563 0,00200 10861 solterona 0,00377 0,02395
236 cartel 0,02468 0,00200 5549 xon 0,00563 0,00200 10862 mirarse 0,00377 0,01796
237 fastidiosa 0,02467 0,00200 5550 aparecer 0,00563 0,00399 10863 quemo 0,00377 0,04391
238 hubiese 0,02465 0,00200 5551 eterno 0,00563 0,00399 10864 adhiero 0,00377 0,00200
239 1 0,02461 0,00200 5552 deslizamientos 0,00562 0,00200 10865 mocosas 0,00377 0,00200
240 sabrosura 0,02460 0,00200 5553 sofiador 0,00562 0,00998 10866 cagé 0,00377 0,02794
241 berraco 0,02458 0,00200 5554 groseria 0,00562 0,00399 10867 caribefio 0,00377 0,00200
242 ole 0,02454 0,00200 5555 traiciones 0,00562 0,00599 10868 frase 0,00377 0,04192
243 sobri 0,02447 0,00200 5556 reclutados 0,00562 0,00200 10869 ventajas 0,00376 0,03393
244 ud 0,02445 0,00200 5557 patri 0,00562 0,00200 10870 asdfgh 0,00376 0,00200
245 ksa 0,02444 0,00200 5558 resultar 0,00562 0,00599 10871 biisqueda 0,00376 0,03393
246 mano 0,02432 0,00200 5559 tomara 0,00562 0,00399 10872 twittera 0,00376 0,00998
247 grax 0,02429 0,00200 5560 interpretada 0,00562 0,00200 10873 cabellera 0,00376 0,00399
248 bobita 0,02423 0,00200 5561 demostrarte 0,00562 0,00599 10874 doloroso 0,00376 0,03792
249 uno 0,02417 0,00200 5562 sentarnos 0,00562 0,00200 10875 lovee 0,00376 0,01198
250 gente 0,02415 0,00200 5563 totall 0,00562 0,00200 10876 esperandolo 0,00376 0,00798
251 gueva 0,02415 0,00200 5564 peladita 0,00562 0,00200 10877 quejandose 0,00376 0,02794
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252 pasala 0,02414 0,00200 5565 invisibles 0,00562 0,00399 10878 mande 0,00376 0,03194
253 bobito 0,02412 0,00200 5566 entrenamientos 0,00562 0,00399 10879 nadar 0,00376 0,02395
254 morronga 0,02408 0,00200 5567 nduseas 0,00562 0,00399 10880 asombrosa 0,00376 0,01198
255 tuyo 0,02405 0,00200 5568 esperandolo 0,00561 0,00200 10881 aga 0,00376 0,03194
256 ti 0,02405 0,00200 5569 brujas 0,00561 0,00599 10882 libero 0,00376 0,01397
257 ferias 0,02403 0,00200 5570 tai 0,00561 0,00200 10883 asoma 0,00376 0,02196
258 vidaa 0,02398 0,00200 5571 botin 0,00561 0,00200 10884 mision 0,00376 0,03593
259 vacile 0,02391 0,00200 5572 viejito 0,00561 0,00399 10885 permanecen 0,00376 0,03792
260 aquel 0,02388 0,00200 5573 incansable 0,00561 0,00200 10886 fi 0,00376 0,03194
261 cervecita 0,02383 0,00200 5574 caucano 0,00561 0,00200 10887 fiofia 0,00376 0,01198
262 jopo 0,02383 0,00200 5575 cafetales 0,00561 0,00200 10888 productiva 0,00376 0,04192
263 boba 0,02383 0,00200 5576 dificil 0,00561 0,00399 10889 coordinadora 0,00376 0,00798
264 acordeon 0,02382 0,00200 5577 viendo 0,00561 0,00399 10890 publico 0,00376 0,03792
265 agradecerte 0,02380 0,00200 5578 llanero 0,00561 0,00200 10891 sandalias 0,00376 0,01796
266 pistones 0,02379 0,00200 5579 pecar 0,00561 0,00399 10892 femeninas 0,00376 0,00998
267 acd 0,02379 0,00200 5580 proteccion 0,00561 0,00399 10893 caja 0,00376 0,03194
268 guisas 0,02375 0,00200 5581 contenido 0,00561 0,00200 10894 ocupada 0,00376 0,03593
269 disque 0,02363 0,00200 5582 extrafia 0,00561 0,00399 10895 enfermé 0,00376 0,00200
270 puedas 0,02362 0,00200 5583 zipote 0,00561 0,00200 10896 diciendole 0,00376 0,02395
271 rico 0,02361 0,00200 5584 colocé 0,00561 0,00200 10897 calamidades 0,00376 0,00200
272 mira 0,02354 0,00200 5585 0joo 0,00561 0,00200 10898 confie 0,00376 0,02994
273 celular 0,02341 0,00200 5586 hecharon 0,00560 0,00200 10899 funcionar 0,00376 0,04391
274 superelo 0,02338 0,00200 5587 enamores 0,00560 0,00399 10900 tuitero 0,00376 0,03593
275 vos 0,02337 0,00200 5588 desahogarse 0,00560 0,00399 10901 bautizado 0,00376 0,00599
276 hpta 0,02335 0,00200 5589 decembrina 0,00560 0,00399 10902 gamer 0,00376 0,01397
277 manada 0,02330 0,00200 5590 carnita 0,00560 0,00200 10903 out 0,00376 0,02794
278 brisa 0,02310 0,00200 5591 juegues 0,00560 0,00599 10904 decirnos 0,00376 0,02196
279 hermanos 0,02309 0,00200 5592 guacharaca 0,00560 0,00200 10905 rabioso 0,00375 0,00200
280 almenos 0,02305 0,00200 5593 morii 0,00560 0,00200 10906 escoge 0,00375 0,04790
281 deje 0,02305 0,00200 5594 tristezas 0,00560 0,00998 10907 grata 0,00375 0,02794
282 comadre 0,02302 0,00200 5595 pierde 0,00560 0,00399 10908 futbolistas 0,00375 0,02395
283 pernicia 0,02302 0,00200 5596 armario 0,00560 0,00599 10909 querer 0,00375 0,03992
284 trasnochando 0,02302 0,00200 5597 campeonatos 0,00560 0,00200 10910 luchado 0,00375 0,03393
285 nombre 0,02302 0,00200 5598 huevitos 0,00560 0,00399 10911 repartieron 0,00375 0,01397
286 bobas 0,02298 0,00200 5599 papii 0,00560 0,00200 10912 intentarlo 0,00375 0,02196
287 maricadas 0,02295 0,00200 5600 totazo 0,00560 0,00599 10913 deprimida 0,00375 0,01796
288 killa 0,02290 0,00200 5601 agale 0,00560 0,00200 10914 malpensada 0,00375 0,00200
289 bobo 0,02289 0,00200 5602 idolo 0,00559 0,00200 10915 pisas 0,00375 0,00798
290 humilde 0,02288 0,00200 5603 atacan 0,00559 0,00399 10916 vuelvete 0,00375 0,01397
291 muerase 0,02286 0,00200 5604 bondadoso 0,00559 0,00200 10917 descargar 0,00375 0,04591
292 pechiches 0,02285 0,00200 5605 invitaciones 0,00559 0,00200 10918 petermanjarres 0,00375 0,00200
293 hacer 0,02283 0,00200 5606 hablando 0,00559 0,00200 10919 mw 0,00375 0,02196
294 corazén 0,02283 0,00200 5607 inconformes 0,00559 0,00200 10920 beber 0,00375 0,02794
295 fastidio 0,02279 0,00200 5608 ajiaco 0,00559 0,00399 10921 calm 0,00375 0,01597
296 dudes 0,02273 0,00200 5609 derrumbarme 0,00559 0,00200 10922 acdstica 0,00375 0,01198
297 lechona 0,02264 0,00200 5610 casado 0,00559 0,00200 10923 instala 0,00375 0,02595
298 piquitos 0,02262 0,00200 5611 cabalgar 0,00559 0,00200 10924 bobera 0,00375 0,00200
299 donde 0,02261 0,00200 5612 verlos 0,00559 0,00399 10925 puntilla 0,00375 0,00200
300 t 0,02259 0,00200 5613 odiare 0,00559 0,00200 10926 comprendes 0,00375 0,02595
301 boom 0,02256 0,00200 5614 bombardero 0,00559 0,00200 10927 esperadas 0,00375 0,00798
302 quieras 0,02256 0,00200 5615 sientase 0,00559 0,00399 10928 redes 0,00375 0,02994
303 adorarte 0,02255 0,00200 5616 tbn 0,00559 0,00200 10929 acuerdo 0,00375 0,04790
304 coleto 0,02255 0,00200 5617 curiosa 0,00559 0,00399 10930 semblante 0,00375 0,00998
305 njda 0,02252 0,00200 5618 pasion 0,00559 0,00599 10931 damier 0,00375 0,02595
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306 Xq 0,02249 0,00200 5619 reencuentro 0,00559 0,00200 10932 logramos 0,00375 0,02395
307 marica 0,02243 0,00200 5620 representar 0,00559 0,00798 10933 embusteros 0,00375 0,00200
308 guisos 0,02236 0,00200 5621 atractivo 0,00559 0,00399 10934 ruina 0,00375 0,04192
309 baboso 0,02231 0,00200 5622 integridad 0,00559 0,00798 10935 voladura 0,00375 0,00200
310 ajeno 0,02230 0,00200 5623 patacén 0,00559 0,00399 10936 reclamar 0,00375 0,03792
311 regale 0,02230 0,00200 5624 prendas 0,00559 0,00200 10937 genere 0,00375 0,00998
312 regalarme 0,02230 0,00200 5625 tape 0,00559 0,00599 10938 gov 0,00375 0,01996
313 mire 0,02227 0,00200 5626 elcolombiano 0,00558 0,00200 10939 aprovecharlo 0,00375 0,01597
314 gallo 0,02222 0,00200 5627 payasada 0,00558 0,00200 10940 cambiado 0,00375 0,04192
315 guaro 0,02220 0,00200 5628 burros 0,00558 0,00399 10941 destitucion 0,00375 0,00399
316 oro 0,02216 0,00200 5629 cita 0,00558 0,00599 10942 estubiera 0,00375 0,01397
317 cochino 0,02215 0,00200 5630 propuesta 0,00558 0,00200 10943 sintética 0,00375 0,01796
318 alegre 0,02210 0,00200 5631 marcada 0,00558 0,00200 10944 envio 0,00375 0,03593
319 burro 0,02210 0,00200 5632 lombriz 0,00558 0,00599 10945 sigen 0,00375 0,00399
320 decirle 0,02209 0,00200 5633 volvere 0,00558 0,00200 10946 ponchera 0,00375 0,00200
321 comienza 0,02208 0,00200 5634 cervezita 0,00558 0,00200 10947 inquietud 0,00375 0,02595
322 barca 0,02204 0,00200 5635 atrapados 0,00558 0,00200 10948 estrella 0,00375 0,04192
323 maricada 0,02187 0,00200 5636 tap6 0,00558 0,00200 10949 siguiera 0,00375 0,02395
324 hubieses 0,02186 0,00200 5637 ombliguera 0,00558 0,00200 10950 explican 0,00375 0,03393
325 pri 0,02186 0,00200 5638 populismo 0,00558 0,00399 10951 prefieras 0,00375 0,00200
326 tormento 0,02183 0,00200 5639 especies 0,00558 0,00200 10952 obligarme 0,00375 0,00200
327 almuerzo 0,02177 0,00200 5640 actiias 0,00558 0,00798 10953 susurro 0,00375 0,01996
328 soleado 0,02177 0,00200 5641 apasiona 0,00557 0,00798 10954 desnudez 0,00374 0,01397
329 morrongas 0,02175 0,00200 5642 artistas 0,00557 0,00200 10955 alimentan 0,00374 0,03792
330 silvestristas 0,02168 0,00200 5643 apariencia 0,00557 0,00399 10956 conserva 0,00374 0,02395
331 hamburguesa 0,02168 0,00200 5644 disfrazado 0,00557 0,00599 10957 jugué 0,00374 0,04192
332 yoo 0,02168 0,00200 5645 caficultores 0,00557 0,00200 10958 delantero 0,00374 0,04391
333 paja 0,02164 0,00200 5646 amamos 0,00557 0,00399 10959 neni 0,00374 0,00599
334 corazones 0,02163 0,00200 5647 asesores 0,00557 0,00200 10960 paisana 0,00374 0,01198
335 presente 0,02156 0,00200 5648 coqueto 0,00557 0,00200 10961 comunicate 0,00374 0,00998
336 risas 0,02150 0,00200 5649 valido 0,00557 0,00200 10962 edicion 0,00374 0,03792
337 trasnochar 0,02149 0,00200 5650 escribas 0,00557 0,00798 10963 quererla 0,00374 0,03393
338 juntos 0,02149 0,00200 5651 tomelo 0,00557 0,00200 10964 vieron 0,00374 0,02595
339 bendicion 0,02144 0,00200 5652 planton 0,00557 0,00200 10965 colombianas 0,00374 0,02595
340 delicioso 0,02143 0,00200 5653 cada 0,00557 0,00399 10966 dueles 0,00374 0,04391
341 carifio 0,02142 0,00200 5654 pesimismo 0,00557 0,00399 10967 montao 0,00374 0,00200
342 dile 0,02141 0,00200 5655 corrupto 0,00557 0,00798 10968 sustico 0,00374 0,00998
343 marchita 0,02140 0,00200 5656 angel 0,00557 0,00399 10969 repetido 0,00374 0,02595
344 recoge 0,02138 0,00200 5657 persigues 0,00557 0,00399 10970 turistico 0,00374 0,02994
345 festejo 0,02138 0,00200 5658 invitacion 0,00556 0,00399 10971 qremos 0,00374 0,00200
346 micro 0,02136 0,00200 5659 pleno 0,00556 0,00399 10972 sido 0,00374 0,02994
347 aquii 0,02134 0,00200 5660 accién 0,00556 0,00399 10973 victimas 0,00374 0,03992
348 obvio 0,02131 0,00200 5661 solapada 0,00556 0,00200 10974 nerda 0,00374 0,00399
349 mii 0,02131 0,00200 5662 absoluta 0,00556 0,00200 10975 vencedor 0,00374 0,02595
350 hagale 0,02123 0,00200 5663 sobresalir 0,00556 0,00200 10976 inversionistas 0,00374 0,00599
351 muje 0,02121 0,00200 5664 valientes 0,00556 0,00200 10977 anemia 0,00374 0,01198
352 ir 0,02120 0,00200 5665 abrazos 0,00556 0,00399 10978 llegarte 0,00374 0,00599
353 burla 0,02116 0,00200 5666 wasa 0,00556 0,00200 10979 pagaran 0,00374 0,03194
354 hijuemadre 0,02116 0,00200 5667 gym 0,00556 0,00399 10980 injustos 0,00374 0,00798
355 gracias 0,02113 0,00200 5668 compania 0,00555 0,00200 10981 psicopata 0,00374 0,02994
356 tetas 0,02110 0,00200 5669 solicita 0,00555 0,00399 10982 tablas 0,00374 0,03792
357 confia 0,02109 0,00200 5670 buscarle 0,00555 0,00399 10983 tangos 0,00374 0,00200
358 putos 0,02108 0,00200 5671 kinder 0,00555 0,00399 10984 realice 0,00374 0,01198
359 ruedo 0,02104 0,00200 5672 residente 0,00555 0,00399 10985 ruptura 0,00374 0,00599
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360 barbaro 0,02100 0,00200 5673 labia 0,00555 0,00599 10986 alejarnos 0,00373 0,01597
361 suyo 0,02099 0,00200 5674 barbaros 0,00555 0,00200 10987 mesura 0,00373 0,01397
362 pintor 0,02096 0,00200 5675 vencimiento 0,00555 0,00798 10988 sisa 0,00373 0,01796
363 nadies 0,02094 0,00200 5676 puertas 0,00555 0,00200 10989 casualmente 0,00373 0,02994
364 luego 0,02091 0,00200 5677 cigarrillos 0,00555 0,00599 10990 conoceré 0,00373 0,01996
365 chimbas 0,02090 0,00200 5678 mierdero 0,00555 0,00399 10991 tenedor 0,00373 0,01597
366 parcerito 0,02088 0,00200 5679 perfeccionista 0,00555 0,00200 10992 ayudado 0,00373 0,02395
367 reggaeton 0,02087 0,00200 5680 compota 0,00555 0,00200 10993 consegui 0,00373 0,02994
368 dizque 0,02087 0,00200 5681 solesito 0,00555 0,00200 10994 fique 0,00373 0,00200
369 dond 0,02085 0,00200 5682 vitaminas 0,00555 0,00200 10995 trilogfa 0,00373 0,00998
370 corazon 0,02084 0,00200 5683 crispeta 0,00555 0,00200 10996 plantado 0,00373 0,01796
371 quieres 0,02080 0,00200 5684 depresion 0,00555 0,00599 10997 inclinacién 0,00373 0,00200
372 crees 0,02080 0,00200 5685 tenerlos 0,00555 0,00798 10998 contacto 0,00373 0,04591
373 pava 0,02075 0,00200 5686 palo 0,00554 0,00399 10999 golazos 0,00373 0,03194
374 puteria 0,02074 0,00200 5687 deberian 0,00554 0,00399 11000 deprimente 0,00373 0,04591
375 derrame 0,02067 0,00200 5688 puees 0,00554 0,00200 11001 congestion 0,00373 0,02595
376 mechita 0,02066 0,00200 5689 pudin 0,00554 0,00200 11002 economia 0,00373 0,01996
377 relajese 0,02064 0,00200 5690 profesionalismo 0,00554 0,00599 11003 cartuchera 0,00373 0,00200
378 fds 0,02054 0,00200 5691 tatuarme 0,00554 0,00200 11004 indices 0,00373 0,00200
379 provoca 0,02050 0,00200 5692 gata 0,00554 0,00200 11005 favoritos 0,00373 0,02395
380 barro 0,02048 0,00200 5693 abiertamente 0,00554 0,00399 11006 bastante 0,00373 0,02395
381 ciquitrilla 0,02047 0,00200 5694 poniendo 0,00554 0,00399 11007 estatua 0,00373 0,01996
382 asqueroso 0,02043 0,00200 5695 ak 0,00554 0,00399 11008 taza 0,00373 0,04391
383 fiero 0,02040 0,00200 5696 agena 0,00554 0,00200 11009 atracciones 0,00373 0,00399
384 desparchado 0,02040 0,00200 5697 celosa 0,00554 0,00200 11010 reprimida 0,00373 0,00399
385 agradecida 0,02038 0,00200 5698 comete 0,00554 0,00399 11011 cirugia 0,00373 0,02595
386 tarro 0,02037 0,00200 5699 diversidad 0,00554 0,00399 11012 proyecto 0,00373 0,03393
387 cursi 0,02035 0,00200 5700 volverlos 0,00554 0,00200 11013 fregada 0,00373 0,00599
388 dices 0,02033 0,00200 5701 claro 0,00554 0,00599 11014 satisfactorio 0,00373 0,02196
389 creame 0,02030 0,00200 5702 traicionera 0,00554 0,00200 11015 verdee 0,00373 0,01397
390 fuistes 0,02029 0,00200 5703 monita 0,00554 0,00599 11016 campaiias 0,00373 0,02994
391 calzones 0,02028 0,00200 5704 asesinos 0,00553 0,00399 11017 guardada 0,00373 0,02595
392 verlo 0,02026 0,00200 5705 traerd 0,00553 0,00399 11018 dibujito 0,00373 0,00200
393 contento 0,02024 0,00200 5706 hacee 0,00553 0,00200 11019 apuesto 0,00373 0,03992
394 raticos 0,02024 0,00200 5707 quizo 0,00553 0,00599 11020 prime 0,00373 0,00798
395 pelado 0,02021 0,00200 5708 moriste 0,00553 0,00200 11021 contratado 0,00373 0,03194
396 vivan 0,02017 0,00200 5709 tuyas 0,00553 0,00399 11022 deshonestidad 0,00373 0,00200
397 peor 0,02017 0,00200 5710 inténtalo 0,00553 0,00200 11023 territorial 0,00373 0,01397
398 perra 0,02016 0,00200 5711 presentarse 0,00553 0,00399 11024 mentirosas 0,00373 0,03792
399 papas 0,02016 0,00200 5712 inmensos 0,00553 0,00200 11025 ordené 0,00373 0,00399
400 artista 0,02013 0,00200 5713 deli 0,00553 0,00200 11026 carifiosa 0,00373 0,02196
401 boli 0,02011 0,00200 5714 paramos 0,00553 0,00200 11027 secreto 0,00373 0,02595
402 vida 0,02011 0,00200 5715 subirle 0,00553 0,00200 11028 levantare 0,00373 0,01796
403 coherente 0,02006 0,00200 5716 avatar 0,00553 0,00399 11029 farcsa 0,00373 0,00200
404 tamales 0,02006 0,00200 5717 quedarte 0,00553 0,00200 11030 amargar 0,00373 0,02994
405 nobleza 0,02005 0,00200 5718 mojoén 0,00553 0,00200 11031 libros 0,00373 0,03393
406 entrego 0,01999 0,00200 5719 escuchas 0,00553 0,00399 11032 repetirlo 0,00373 0,03792
407 dejes 0,01994 0,00200 5720 mamasotas 0,00553 0,00200 11033 cucas 0,00373 0,00200
408 entreno 0,01993 0,00200 5721 bolos 0,00553 0,00200 11034 sabfamos 0,00373 0,03194
409 cantarte 0,01993 0,00200 5722 compromisos 0,00553 0,00599 11035 exhausto 0,00372 0,00798
410 quererte 0,01993 0,00200 5723 mato 0,00553 0,00399 11036 aspirantes 0,00372 0,01796
411 regalame 0,01993 0,00200 5724 diagnéstico 0,00553 0,00200 11037 largarse 0,00372 0,00200
412 pedirte 0,01990 0,00200 5725 levantan 0,00552 0,00399 11038 encartar 0,00372 0,00200
413 ty 0,01989 0,00200 5726 molesta 0,00552 0,00200 11039 alpargatas 0,00372 0,00200
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414 hptas 0,01982 0,00200 5727 tiraste 0,00552 0,00399 11040 competencias 0,00372 0,02595
415 vente 0,01979 0,00200 5728 mineros 0,00552 0,00200 11041 viajas 0,00372 0,01397
416 guacherna 0,01979 0,00200 5729 madrugan 0,00552 0,00200 11042 rayo 0,00372 0,03593
417 madridistas 0,01977 0,00200 5730 destrozaste 0,00552 0,00200 11043 precioso 0,00372 0,03194
418 buscona 0,01976 0,00200 5731 indio 0,00552 0,00599 11044 brillantes 0,00372 0,03593
419 aqui 0,01975 0,00200 5732 el 0,00552 0,00200 11045 compraste 0,00372 0,01996
420 tamos 0,01973 0,00200 5733 bitch 0,00552 0,00599 11046 sociedad 0,00372 0,04591
421 guiso 0,01971 0,00200 5734 persigue 0,00552 0,00599 11047 recibird 0,00372 0,02395
422 nunk 0,01969 0,00200 5735 tipos 0,00552 0,00200 11048 pone 0,00372 0,04990
423 serenata 0,01969 0,00200 5736 arrepentirme 0,00552 0,00599 11049 colaboren 0,00372 0,02395
424 encerio 0,01966 0,00200 5737 embolatao 0,00552 0,00200 11050 pies 0,00372 0,03194
425 juicioso 0,01964 0,00200 5738 piensalo 0,00552 0,00399 11051 carcel 0,00372 0,04591
426 aunque 0,01964 0,00200 5739 hop 0,00552 0,00200 11052 preguntaron 0,00372 0,03393
427 preparate 0,01958 0,00200 5740 pejelagarto 0,00552 0,00200 11053 caia 0,00372 0,00998
428 natilla 0,01956 0,00200 5741 sefiorita 0,00552 0,00200 11054 samba 0,00372 0,02595
429 palante 0,01956 0,00200 5742 tefiida 0,00552 0,00200 11055 despelucado 0,00372 0,00200
430 entrenar 0,01949 0,00200 5743 platano 0,00552 0,00399 11056 ilusionado 0,00372 0,03593
431 jmm 0,01949 0,00200 5744 irrita 0,00552 0,00200 11057 descancen 0,00372 0,01397
432 £0z0 0,01949 0,00200 5745 mesesito 0,00552 0,00200 11058 donacion 0,00372 0,00599
433 hongo 0,01945 0,00200 5746 meras 0,00552 0,00200 11059 encomienda 0,00372 0,01796
434 pescao 0,01944 0,00200 5747 cagadero 0,00552 0,00200 11060 alpinitos 0,00372 0,00399
435 fastidiosos 0,01944 0,00200 5748 tocada 0,00551 0,00200 11061 mujeriego 0,00372 0,03194
436 duras 0,01942 0,00200 5749 minerfa 0,00551 0,00399 11062 diera 0,00372 0,04790
437 manis 0,01941 0,00200 5750 heredero 0,00551 0,00399 11063 via 0,00372 0,04391
438 pondrd 0,01937 0,00200 5751 llamara 0,00551 0,00399 11064 llamemos 0,00372 0,00399
439 duda 0,01937 0,00200 5752 style 0,00551 0,00200 11065 fino 0,00372 0,02595
440 menos 0,01937 0,00200 5753 despertamos 0,00551 0,00399 11066 ranita 0,00372 0,00200
441 genial 0,01936 0,00200 5754 recordarle 0,00551 0,00599 11067 futuro 0,00372 0,02395
442 insistiendo 0,01935 0,00200 5755 colar 0,00551 0,00200 11068 diferenciar 0,00372 0,02794
443 frias 0,01933 0,00200 5756 dedicacion 0,00551 0,00399 11069 adictivas 0,00372 0,00798
444 callao 0,01930 0,00200 5757 priorizar 0,00551 0,00200 11070 ca 0,00372 0,02794
445 vueltica 0,01929 0,00200 5758 déjalo 0,00551 0,00399 11071 parlando 0,00372 0,00200
446 tener 0,01928 0,00200 5759 indicar 0,00551 0,00399 11072 cinicos 0,00372 0,02595
447 una 0,01927 0,00200 5760 rego 0,00551 0,00200 11073 acabado 0,00372 0,03992
448 bendecidos 0,01926 0,00200 5761 habitacion 0,00551 0,00399 11074 alegria 0,00372 0,03393
449 berraca 0,01925 0,00200 5762 sosteniendo 0,00551 0,00200 11075 creeré 0,00372 0,02196
450 chiva 0,01925 0,00200 5763 chucha 0,00551 0,00200 11076 supieran 0,00372 0,04591
451 arriba 0,01918 0,00200 5764 enojan 0,00551 0,00200 11077 consumiendo 0,00372 0,01796
452 conforme 0,01917 0,00200 5765 verdn 0,00551 0,00599 11078 creyentes 0,00372 0,01996
453 quieto 0,01916 0,00200 5766 semen 0,00551 0,00200 11079 preciosura 0,00372 0,01996
454 tenaz 0,01913 0,00200 5767 refajo 0,00550 0,00200 11080 cargar 0,00371 0,02595
455 gaver 0,01912 0,00200 5768 recuperar 0,00550 0,00200 11081 masturba 0,00371 0,00798
456 tripas 0,01910 0,00200 5769 ilumina 0,00550 0,00200 11082 til 0,00371 0,02994
457 frios 0,01910 0,00200 5770 matarte 0,00550 0,00200 11083 realista 0,00371 0,02595
458 choke 0,01908 0,00200 5771 ronca 0,00550 0,00599 11084 luchadora 0,00371 0,01796
459 pegao 0,01908 0,00200 5772 duerma 0,00550 0,00798 11085 sustos 0,00371 0,02395
460 tarea 0,01905 0,00200 5773 tendriamos 0,00550 0,00200 11086 derriba 0,00371 0,00599
461 brutal 0,01904 0,00200 5774 inteligencia 0,00550 0,00399 11087 data 0,00371 0,00798
462 creerfa 0,01904 0,00200 5775 festejan 0,00550 0,00200 11088 prox 0,00371 0,03393
463 karma 0,01903 0,00200 5776 batido 0,00550 0,00200 11089 legalizan 0,00371 0,00200
464 maricaditas 0,01899 0,00200 5777 fem 0,00550 0,00200 11090 maravillosos 0,00371 0,02794
465 odio 0,01897 0,00200 5778 agotado 0,00550 0,00599 11091 creci6 0,00371 0,04391
466 patio 0,01897 0,00200 5779 compara 0,00549 0,00599 11092 desaparecen 0,00371 0,04192
467 conceda 0,01895 0,00200 5780 cortes 0,00549 0,00399 11093 embarrar 0,00371 0,00798
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468 fortalece 0,01895 0,00200 5781 pae 0,00549 0,00200 11094 machete 0,00371 0,02196
469 aburridora 0,01893 0,00200 5782 ascienda 0,00549 0,00200 11095 juguetes 0,00371 0,04391
470 alistar 0,01892 0,00200 5783 breve 0,00549 0,00798 11096 dorados 0,00371 0,01198
471 ponque 0,01891 0,00200 5784 recién 0,00549 0,00599 11097 buscaras 0,00371 0,00599
472 cigarrillo 0,01890 0,00200 5785 nonono 0,00549 0,00200 11098 patacon 0,00371 0,00998
473 bochinche 0,01885 0,00200 5786 volley 0,00549 0,00200 11099 prestado 0,00371 0,03393
474 amii 0,01885 0,00200 5787 engreida 0,00549 0,00399 11100 critiquen 0,00371 0,03194
475 polas 0,01885 0,00200 5788 tomada 0,00549 0,00399 11101 hermosas 0,00371 0,04192
476 cochinos 0,01883 0,00200 5789 rotan 0,00549 0,00200 11102 man 0,00371 0,03992
477 pilas 0,01881 0,00200 5790 reggaetén 0,00549 0,00200 11103 abogado 0,00371 0,03194
478 cucho 0,01878 0,00200 5791 icfes 0,00549 0,00998 11104 presentada 0,00371 0,00399
479 cafeteros 0,01878 0,00200 5792 entendia 0,00549 0,00399 11105 inseguridad 0,00371 0,03792
480 pongas 0,01875 0,00200 5793 leomessi 0,00549 0,00200 11106 cafeina 0,00371 0,00399
481 msj 0,01873 0,00200 5794 reprimir 0,00549 0,00200 11107 totuma 0,00371 0,00200
482 dejeme 0,01873 0,00200 5795 adivinan 0,00549 0,00200 11108 ocurre 0,00371 0,02395
483 cool 0,01872 0,00200 5796 pelan 0,00549 0,00399 11109 copeo 0,00371 0,00200
484 ven 0,01872 0,00200 5797 fracase 0,00549 0,00399 11110 repartiendo 0,00371 0,02994
485 absolutamente 0,01871 0,00200 5798 presentd 0,00549 0,00599 11111 calo 0,00371 0,00399
486 valorese 0,01866 0,00200 5799 panordmica 0,00549 0,00200 11112 dirigentes 0,00371 0,01996
487 ojo 0,01865 0,00200 5800 relajadita 0,00549 0,00200 11113 cacao 0,00371 0,03393
488 ex 0,01865 0,00200 5801 juzgar 0,00549 0,00200 11114 chupen 0,00371 0,01597
489 fanaticada 0,01864 0,00200 5802 llenando 0,00549 0,00200 11115 tomandonos 0,00371 0,01198
490 pasame 0,01857 0,00200 5803 trino 0,00549 0,00399 11116 chispas 0,00371 0,00998
491 butifarra 0,01854 0,00200 5804 terminen 0,00549 0,00200 11117 mantienes 0,00371 0,02196
492 tintico 0,01853 0,00200 5805 cuquita 0,00548 0,00200 11118 leguas 0,00371 0,01996
493 porque 0,01853 0,00200 5806 década 0,00548 0,00200 11119 pollo 0,00371 0,03393
494 monda 0,01849 0,00200 5807 apreciariamos 0,00548 0,00200 11120 empelota 0,00371 0,00200
495 baina 0,01849 0,00200 5808 terminaste 0,00548 0,00599 11121 gaseosas 0,00371 0,00798
496 td 0,01848 0,00200 5809 conquistando 0,00548 0,00200 11122 es 0,00371 0,04591
497 inmemorables 0,01845 0,00200 5810 prefiera 0,00548 0,00798 11123 extrafiamos 0,00371 0,02395
498 matese 0,01839 0,00200 5811 Ccerros 0,00548 0,00399 11124 fiambre 0,00371 0,00200
499 cuida 0,01839 0,00200 5812 refrescante 0,00548 0,00399 11125 sonriendo 0,00371 0,03792
500 demonios 0,01832 0,00200 5813 pintaste 0,00548 0,00200 11126 recordar 0,00371 0,03792
501 corralejas 0,01830 0,00200 5814 quemar 0,00548 0,00599 11127 putiar 0,00371 0,00599
502 cuide 0,01827 0,00200 5815 disfrutas 0,00548 0,00599 11128 azucarero 0,00370 0,00200
503 puntos 0,01826 0,00200 5816 reconciliaciones 0,00548 0,00200 11129 cuadran 0,00370 0,02595
504 disparate 0,01825 0,00200 5817 superen 0,00548 0,00599 11130 adverti 0,00370 0,00399
505 compaiiia 0,01824 0,00200 5818 licencias 0,00548 0,00399 11131 novato 0,00370 0,01796
506 volver 0,01822 0,00200 5819 escribirte 0,00548 0,00599 11132 chévere 0,00370 0,03593
507 agrandado 0,01820 0,00200 5820 criollo 0,00548 0,00200 11133 alejas 0,00370 0,03194
508 barranquillero 0,01815 0,00200 5821 pantalla 0,00547 0,00599 11134 tempestades 0,00370 0,00399
509 amorr 0,01813 0,00200 5822 olvidada 0,00547 0,00599 11135 complicaciones 0,00370 0,04990
510 sentird 0,01811 0,00200 5823 reportense 0,00547 0,00200 11136 prendi 0,00370 0,00998
511 vivir 0,01811 0,00200 5824 marcado 0,00547 0,00998 11137 deshonra 0,00370 0,00399
512 dspero 0,01810 0,00200 5825 plones 0,00547 0,00200 11138 piedad 0,00370 0,03194
513 tira 0,01808 0,00200 5826 hermana 0,00547 0,00399 11139 ganamoss 0,00370 0,00200
514 loza 0,01808 0,00200 5827 maicena 0,00547 0,00200 11140 reviven 0,00370 0,00998
515 comparacion 0,01804 0,00200 5828 voyy 0,00547 0,00399 11141 ninfomana 0,00370 0,00798
516 disco 0,01803 0,00200 5829 quitame 0,00547 0,00200 11142 contratiempos 0,00370 0,00798
517 teamo 0,01802 0,00200 5830 gordis 0,00547 0,00399 11143 lunes 0,00370 0,04990
518 poderoso 0,01799 0,00200 5831 maluquito 0,00547 0,00200 11144 sé 0,00370 0,02994
519 onde 0,01798 0,00200 5832 joder 0,00547 0,00599 11145 ordenes 0,00370 0,03792
520 chacha 0,01796 0,00200 5833 mafiana 0,00547 0,00798 11146 parqueaderos 0,00370 0,00599
521 victoria 0,01792 0,00200 5834 mecatie 0,00547 0,00200 11147 copito 0,00370 0,00599
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522 verraco 0,01791 0,00200 5835 sobraba 0,00547 0,00200 11148 antojan 0,00370 0,01397
523 tridimensional 0,01790 0,00200 5836 sonrisas 0,00547 0,00599 11149 semaforos 0,00370 0,03593
524 papitas 0,01789 0,00200 5837 naci 0,00547 0,00998 11150 destruida 0,00370 0,02794
525 tiburén 0,01787 0,00200 5838 vivire 0,00547 0,00399 11151 regreso 0,00370 0,03593
526 camino 0,01785 0,00200 5839 antoja 0,00547 0,00599 11152 imperfeccion 0,00370 0,01397
527 ome 0,01785 0,00200 5840 festeja 0,00547 0,00200 11153 sisi 0,00370 0,03593
528 escribeme 0,01784 0,00200 5841 llorado 0,00547 0,00399 11154 inversion 0,00370 0,00798
529 profe 0,01783 0,00200 5842 tuiteras 0,00547 0,00200 11155 jodon 0,00370 0,00200
530 ajo 0,01782 0,00200 5843 oscuridad 0,00547 0,00599 11156 rela 0,00370 0,00200
531 nena 0,01776 0,00200 5844 consolidar 0,00546 0,00399 11157 existen 0,00370 0,03593
532 fortaleza 0,01773 0,00200 5845 lentas 0,00546 0,00599 11158 vuelo 0,00370 0,04192
533 in 0,01773 0,00200 5846 jodidas 0,00546 0,00399 11159 tunein 0,00370 0,02595
534 clima 0,01772 0,00200 5847 textual 0,00546 0,00200 11160 propuestas 0,00370 0,03593
535 gomitas 0,01771 0,00200 5848 aguardientico 0,00546 0,00200 11161 homosexualidad 0,00370 0,01397
536 amores 0,01770 0,00200 5849 juventud 0,00546 0,00399 11162 quejarte 0,00370 0,01796
537 cursileria 0,01765 0,00200 5850 ollas 0,00546 0,00599 11163 ensayos 0,00370 0,02994
538 bolis 0,01762 0,00200 5851 ful 0,00546 0,00200 11164 ignoraste 0,00370 0,00399
539 hagas 0,01762 0,00200 5852 lucasdangond 0,00546 0,00200 11165 tercer 0,00370 0,04192
540 meno 0,01761 0,00200 5853 seguidora 0,00546 0,00399 11166 chocoramo 0,00370 0,00599
541 certeza 0,01761 0,00200 5854 decidete 0,00546 0,00200 11167 sabemos 0,00370 0,03992
542 corraleja 0,01760 0,00200 5855 policia 0,00546 0,00200 11168 prestada 0,00370 0,04990
543 alld 0,01760 0,00200 5856 veria 0,00546 0,00599 11169 profundas 0,00369 0,03393
544 cuca 0,01759 0,00200 5857 diestra 0,00546 0,00200 11170 amoroso 0,00369 0,04192
545 estaria 0,01754 0,00200 5858 fiebre 0,00546 0,00200 11171 guante 0,00369 0,02595
546 metiste 0,01753 0,00200 5859 uva 0,00546 0,00599 11172 compromiso 0,00369 0,03792
547 severos 0,01747 0,00200 5860 entenderme 0,00546 0,00200 11173 mostrando 0,00369 0,03593
548 ciclistas 0,01747 0,00200 5861 recuerde 0,00546 0,00200 11174 chip 0,00369 0,02595
549 jodidos 0,01744 0,00200 5862 cuerpo 0,00546 0,00399 11175 enfermizo 0,00369 0,01198
550 pa 0,01743 0,00200 5863 dinda 0,00546 0,00399 11176 ofrecido 0,00369 0,00798
551 pollitos 0,01743 0,00200 5864 lalala 0,00545 0,00399 11177 madriguera 0,00369 0,00200
552 presume 0,01740 0,00200 5865 cojas 0,00545 0,00200 11178 mamaxita 0,00369 0,00599
553 lindo 0,01740 0,00200 5866 nii 0,00545 0,00399 11179 creerte 0,00369 0,04192
554 ve 0,01737 0,00200 5867 seduce 0,00545 0,00399 11180 20s 0,00369 0,00200
555 mampano 0,01733 0,00200 5868 nosotro 0,00545 0,00200 11181 rural 0,00369 0,04790
556 noble 0,01731 0,00200 5869 sintiera 0,00545 0,00399 11182 tio 0,00369 0,04192
557 tropezon 0,01729 0,00200 5870 degenere 0,00545 0,00200 11183 flaco 0,00369 0,02395
558 chimbada 0,01728 0,00200 5871 resultan 0,00545 0,00998 11184 queriendo 0,00369 0,03593
559 ansiedad 0,01726 0,00200 5872 bailaron 0,00545 0,00200 11185 farru 0,00369 0,00200
560 interesante 0,01725 0,00200 5873 interesas 0,00545 0,00998 11186 calorias 0,00369 0,03393
561 doblemente 0,01723 0,00200 5874 saldrd 0,00545 0,00399 11187 pecas 0,00369 0,03194
562 chistosa 0,01722 0,00200 5875 encantaria 0,00545 0,00599 11188 casco 0,00369 0,03593
563 pos 0,01720 0,00200 5876 ancestral 0,00545 0,00200 11189 publica 0,00369 0,04192
564 terminar 0,01720 0,00200 5877 pogo 0,00545 0,00200 11190 duermete 0,00369 0,00399
565 corroncha 0,01720 0,00200 5878 limpiar 0,00545 0,00599 11191 viento 0,00369 0,02794
566 brinca 0,01718 0,00200 5879 picado 0,00544 0,00200 11192 pipa 0,00369 0,02994
567 calores 0,01718 0,00200 5880 vientos 0,00544 0,00399 11193 carpeta 0,00369 0,00798
568 porfavor 0,01717 0,00200 5881 cuadernos 0,00544 0,00399 11194 tractomulas 0,00369 0,00599
569 malparidez 0,01714 0,00200 5882 desiciones 0,00544 0,00599 11195 dolia 0,00369 0,03593
570 wapp 0,01712 0,00200 5883 daremos 0,00544 0,00399 11196 porrismo 0,00369 0,00200
571 perras 0,01711 0,00200 5884 volves 0,00544 0,00200 11197 enojas 0,00369 0,02196
572 jartera 0,01711 0,00200 5885 locales 0,00544 0,00798 11198 intimo 0,00369 0,01198
573 salir 0,01710 0,00200 5886 dijimos 0,00544 0,00399 11199 ecuatoriano 0,00369 0,01996
574 asquerosa 0,01709 0,00200 5887 ruido 0,00544 0,00399 11200 corrientazo 0,00369 0,00798
575 parrandero 0,01708 0,00200 5888 flecha 0,00544 0,00599 11201 rik 0,00369 0,00200
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576 infierno 0,01707 0,00200 5889 arrastrado 0,00544 0,00200 11202 separamos 0,00369 0,00399
577 calvo 0,01705 0,00200 5890 uh 0,00544 0,00399 11203 desaparecidos 0,00369 0,01796
578 perdi 0,01704 0,00200 5891 olvidarte 0,00544 0,00798 11204 asegiirate 0,00369 0,03593
579 tarda 0,01703 0,00200 5892 trono 0,00544 0,00798 11205 haciendome 0,00369 0,02395
580 agarrate 0,01702 0,00200 5893 arrunchadita 0,00544 0,00200 11206 derramadas 0,00369 0,01198
581 fastidioso 0,01702 0,00200 5894 impunidad 0,00544 0,00200 11207 queda 0,00369 0,04391
582 alabar 0,01702 0,00200 5895 molestarla 0,00544 0,00200 11208 vallamos 0,00369 0,00998
583 seis 0,01698 0,00200 5896 ancias 0,00544 0,00798 11209 superarse 0,00369 0,01796
584 casi 0,01698 0,00200 5897 copiar 0,00544 0,00599 11210 durmamos 0,00369 0,00200
585 cafetero 0,01696 0,00200 5898 hablarles 0,00544 0,00200 11211 negocian 0,00369 0,01597
586 quieroo 0,01694 0,00200 5899 excita 0,00544 0,00399 11212 venta 0,00369 0,02794
587 sumerce 0,01692 0,00200 5900 recoleccién 0,00544 0,00200 11213 pozo 0,00369 0,02595
588 arto 0,01691 0,00200 5901 enamore 0,00543 0,00798 11214 alcahueta 0,00368 0,03194
589 medias 0,01685 0,00200 5902 olvidado 0,00543 0,00599 11215 pesos 0,00368 0,04391
590 ron 0,01685 0,00200 5903 porqueria 0,00543 0,01397 11216 registro 0,00368 0,02595
591 humildad 0,01683 0,00200 5904 entiendes 0,00543 0,00200 11217 apirate 0,00368 0,00200
592 njd 0,01682 0,00200 5905 ratoo 0,00543 0,00200 11218 armar 0,00368 0,04391
593 fuese 0,01682 0,00200 5906 informan 0,00543 0,00798 11219 comunidades 0,00368 0,03992
594 folclor 0,01681 0,00200 5907 casii 0,00543 0,00599 11220 iva 0,00368 0,03393
595 sélo 0,01678 0,00200 5908 pretendientes 0,00543 0,00399 11221 conjuntivitis 0,00368 0,00399
596 farra 0,01677 0,00200 5909 pinté 0,00543 0,00200 11222 cierra 0,00368 0,03194
597 mismo 0,01676 0,00200 5910 encontrados 0,00543 0,00200 11223 aser 0,00368 0,03393
598 almorzar 0,01676 0,00200 5911 prometer 0,00543 0,00599 11224 consolidando 0,00368 0,00399
599 asomate 0,01675 0,00200 5912 ganen 0,00543 0,00399 11225 trasnochamos 0,00368 0,00399
600 robarte 0,01674 0,00200 5913 suficiente 0,00543 0,00599 11226 crocs 0,00368 0,02196
601 encantan 0,01672 0,00200 5914 miserables 0,00543 0,00399 11227 agonizar 0,00368 0,00200
602 manto 0,01671 0,00200 5915 escusas 0,00543 0,00399 11228 chiquitita 0,00368 0,00200
603 chistosos 0,01669 0,00200 5916 suramerica 0,00543 0,00599 11229 quemando 0,00368 0,02395
604 més 0,01669 0,00200 5917 precios 0,00542 0,00599 11230 rosadas 0,00368 0,00599
605 agradecido 0,01668 0,00200 5918 antojado 0,00542 0,00200 11231 freelance 0,00368 0,00200
606 dicha 0,01663 0,00200 5919 protegen 0,00542 0,00399 11232 brindado 0,00368 0,03393
607 charro 0,01662 0,00200 5920 invierten 0,00542 0,00200 11233 cambiara 0,00368 0,04192
608 estudio 0,01661 0,00200 5921 guizo 0,00542 0,00200 11234 tristeza 0,00368 0,03393
609 acostumbrado 0,01660 0,00200 5922 costefiitas 0,00542 0,00200 11235 like 0,00368 0,03393
610 chistosas 0,01658 0,00200 5923 ficcion 0,00542 0,00599 11236 hermosis 0,00368 0,00200
611 manii 0,01658 0,00200 5924 sacrificio 0,00542 0,00599 11237 azicar 0,00368 0,02994
612 leggins 0,01657 0,00200 5925 recibe 0,00542 0,00599 11238 niches 0,00368 0,00200
613 le 0,01656 0,00200 5926 pequeiios 0,00542 0,00399 11239 caso 0,00368 0,03593
614 espabila 0,01655 0,00200 5927 existe 0,00542 0,00399 11240 pies 0,00368 0,00200
615 beses 0,01654 0,00200 5928 conectados 0,00542 0,00798 11241 picados 0,00368 0,00200
616 viajera 0,01653 0,00200 5929 verano 0,00542 0,00599 11242 recuerden 0,00368 0,02994
617 crucigrama 0,01653 0,00200 5930 rayao 0,00542 0,00200 11243 arrepentirse 0,00368 0,03992
618 asimismo 0,01653 0,00200 5931 negrita 0,00542 0,00599 11244 marche 0,00368 0,03593
619 pueblo 0,01652 0,00200 5932 aguan 0,00542 0,00399 11245 peleadera 0,00368 0,00599
620 momir 0,01652 0,00200 5933 escupir 0,00542 0,00399 11246 aces 0,00368 0,00200
621 frijoles 0,01651 0,00200 5934 masmelos 0,00542 0,00399 11247 epitafio 0,00368 0,00200
622 guayos 0,01649 0,00200 5935 inalcanzable 0,00542 0,00399 11248 acaboo 0,00368 0,00200
623 entrenando 0,01646 0,00200 5936 vil 0,00542 0,00399 11249 stoy 0,00368 0,02196
624 ahoraa 0,01641 0,00200 5937 queres 0,00542 0,00399 11250 blandito 0,00368 0,00798
625 dormiré 0,01640 0,00200 5938 doblete 0,00542 0,00798 11251 morirme 0,00368 0,03194
626 llega 0,01639 0,00200 5939 llevada 0,00542 0,00200 11252 bateria 0,00368 0,03194
627 ut 0,01637 0,00200 5940 indigentes 0,00542 0,00200 11253 lucharé 0,00368 0,02395
628 espinas 0,01637 0,00200 5941 valluna 0,00542 0,00200 11254 encuentre 0,00368 0,03792
629 confiamos 0,01636 0,00200 5942 ahorrando 0,00542 0,00798 11255 irr 0,00368 0,00599
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630 digas 0,01635 0,00200 5943 uniforme 0,00541 0,01397 11256 béxer 0,00368 0,02196
631 veaa 0,01631 0,00200 5944 levantes 0,00541 0,00599 11257 anca 0,00368 0,00200
632 siglos 0,01631 0,00200 5945 evaluacién 0,00541 0,00998 11258 presumir 0,00368 0,04990
633 lampara 0,01629 0,00200 5946 enamoraras 0,00541 0,00200 11259 calienta 0,00368 0,03992
634 maldad 0,01629 0,00200 5947 piscinazo 0,00541 0,00200 11260 dediqué 0,00368 0,01597
635 papis 0,01628 0,00200 5948 hallards 0,00541 0,00200 11261 contestan 0,00368 0,04192
636 10j0 0,01628 0,00200 5949 listico 0,00541 0,00200 11262 cicatrices 0,00368 0,04591
637 fria 0,01628 0,00200 5950 diosa 0,00541 0,00998 11263 haa 0,00368 0,01996
638 supiera 0,01626 0,00200 5951 tierna 0,00541 0,00798 11264 cafesito 0,00367 0,01397
639 o 0,01626 0,00200 5952 dictador 0,00541 0,00399 11265 acelerado 0,00367 0,02196
640 qué 0,01626 0,00200 5953 veran 0,00541 0,00399 11266 merecemos 0,00367 0,03393
641 tiburon 0,01625 0,00200 5954 despiertan 0,00541 0,00200 11267 ases 0,00367 0,02395
642 bre 0,01622 0,00200 5955 obligaciones 0,00541 0,00599 11268 mejilla 0,00367 0,03792
643 brinda 0,01622 0,00200 5956 primordial 0,00541 0,00798 11269 alrededores 0,00367 0,03593
644 lindos 0,01621 0,00200 5957 fuimos 0,00541 0,00200 11270 sea 0,00367 0,01996
645 luce 0,01620 0,00200 5958 regafiarme 0,00541 0,00200 11271 programas 0,00367 0,03393
646 estabas 0,01620 0,00200 5959 cerrados 0,00541 0,00200 11272 paguemos 0,00367 0,00399
647 ehh 0,01619 0,00200 5960 pai 0,00540 0,00399 11273 naturalidad 0,00367 0,00798
648 amistades 0,01618 0,00200 5961 probablemente 0,00540 0,00200 11274 confiesa 0,00367 0,03593
649 respondo 0,01617 0,00200 5962 llevando 0,00540 0,00399 11275 calurosa 0,00367 0,02994
650 emo 0,01617 0,00200 5963 fan 0,00540 0,00200 11276 caeria 0,00367 0,01996
651 chaqueta 0,01615 0,00200 5964 lucesitas 0,00540 0,00200 11277 pedi 0,00367 0,04790
652 vd 0,01615 0,00200 5965 escapa 0,00540 0,01198 11278 informarle 0,00367 0,00798
653 confite 0,01614 0,00200 5966 remate 0,00540 0,00200 11279 rescatando 0,00367 0,00998
654 malparida 0,01614 0,00200 5967 colegas 0,00540 0,00399 11280 kpop 0,00367 0,00200
655 sino 0,01613 0,00200 5968 okis 0,00540 0,00200 11281 publicas 0,00367 0,03992
656 pasao 0,01613 0,00200 5969 baila 0,00540 0,00399 11282 participan 0,00367 0,02395
657 ridiculez 0,01608 0,00200 5970 raritos 0,00540 0,00200 11283 jugaron 0,00367 0,02994
658 hablarle 0,01607 0,00200 5971 parrandiando 0,00540 0,00200 11284 planeacion 0,00367 0,01597
659 retro 0,01606 0,00200 5972 competencia 0,00540 0,00599 11285 puti 0,00367 0,00200
660 podremos 0,01606 0,00200 5973 playero 0,00540 0,00200 11286 crispetas 0,00367 0,01597
661 fumar 0,01604 0,00200 5974 barba 0,00540 0,00599 11287 exploté 0,00367 0,00998
662 chimbo 0,01603 0,00200 5975 movil 0,00540 0,00399 11288 salf 0,00367 0,03992
663 playita 0,01599 0,00200 5976 considero 0,00540 0,00399 11289 triunfa 0,00367 0,04790
664 asi 0,01599 0,00200 5977 motosierra 0,00540 0,00399 11290 apoyandome 0,00367 0,01796
665 nido 0,01598 0,00200 5978 eléctricaribe 0,00540 0,00200 11291 pari6 0,00367 0,02196
666 cicla 0,01598 0,00200 5979 sueldos 0,00540 0,00200 11292 hidratacién 0,00367 0,00798
667 guillo 0,01596 0,00200 5980 terrorismo 0,00540 0,00200 11293 calientame 0,00367 0,00998
668 darte 0,01596 0,00200 5981 omb 0,00540 0,00200 11294 sintetica 0,00367 0,00998
669 coloca 0,01594 0,00200 5982 después 0,00540 0,00399 11295 perdonamos 0,00367 0,02196
670 emputa 0,01590 0,00200 5983 moja 0,00540 0,00399 11296 sitio 0,00367 0,04591
671 deberiamos 0,01589 0,00200 5984 desafio 0,00540 0,00399 11297 ancianato 0,00367 0,00399
672 nd 0,01589 0,00200 5985 chuleta 0,00539 0,00200 11298 hueva 0,00367 0,02196
673 tareas 0,01588 0,00200 5986 panico 0,00539 0,00798 11299 encargard 0,00367 0,04591
674 pufiaos 0,01588 0,00200 5987 chancleta 0,00539 0,00200 11300 viejoteca 0,00367 0,00200
675 echate 0,01586 0,00200 5988 noo 0,00539 0,00998 11301 disfraces 0,00367 0,02595
676 lamentos 0,01585 0,00200 5989 gocen 0,00539 0,00399 11302 parecié 0,00367 0,03593
677 aprende 0,01584 0,00200 5990 sabe 0,00539 0,00200 11303 presiso 0,00367 0,00399
678 pedo 0,01583 0,00200 5991 cache 0,00539 0,00399 11304 madrear 0,00367 0,00200
679 vendran 0,01583 0,00200 5992 tatuadas 0,00539 0,00200 11305 pausa 0,00367 0,03194
680 ten 0,01582 0,00200 5993 extasis 0,00539 0,00200 11306 ignorando 0,00367 0,03593
681 severo 0,01580 0,00200 5994 literal 0,00539 0,00200 11307 dedicarle 0,00367 0,02595
682 delicia 0,01579 0,00200 5995 aria 0,00539 0,00798 11308 expansiones 0,00367 0,00200
683 preguntale 0,01578 0,00200 5996 apodo 0,00539 0,00998 11309 mégicos 0,00367 0,04192




203

# Palabra HSIC Valorp # Palabra HSIC Valorp # Palabra HSIC Valorp
684 miras 0,01577 0,00200 5997 conseguimos 0,00539 0,01198 11310 respeto 0,00366 0,03194
685 petardo 0,01577 0,00200 5998 duradera 0,00539 0,00200 11311 entregar 0,00366 0,04591
686 lanzamiento 0,01577 0,00200 5999 audifonos 0,00539 0,00399 11312 cuidas 0,00366 0,04192
687 cagado 0,01577 0,00200 6000 asistencia 0,00539 0,00599 11313 alcahuete 0,00366 0,00599
688 gamines 0,01576 0,00200 6001 diente 0,00539 0,00599 11314 cuadra 0,00366 0,04391
689 salsa 0,01574 0,00200 6002 trabajamos 0,00539 0,00798 11315 mataste 0,00366 0,02196
690 chichi 0,01573 0,00200 6003 estarfan 0,00539 0,00399 11316 pedante 0,00366 0,00200
691 ver 0,01573 0,00200 6004 malpario 0,00539 0,00200 11317 permanentes 0,00366 0,03194
692 asquito 0,01572 0,00200 6005 desps 0,00538 0,00200 11318 aérea 0,00366 0,01996
693 lao 0,01572 0,00200 6006 parecer 0,00538 0,00399 11319 encabrona 0,00366 0,00599
694 taja 0,01571 0,00200 6007 sonre{ 0,00538 0,00798 11320 nice 0,00366 0,03593
695 a 0,01570 0,00200 6008 mentalmente 0,00538 0,00599 11321 recochero 0,00366 0,00399
696 morena 0,01570 0,00200 6009 vengarme 0,00538 0,00200 11322 costilla 0,00366 0,02994
697 tierno 0,01570 0,00200 6010 encontrare 0,00538 0,00200 11323 habfan 0,00366 0,03992
698 bachata 0,01569 0,00200 6011 ijuemadre 0,00538 0,00200 11324 académica 0,00366 0,02395
699 canita 0,01565 0,00200 6012 secretariado 0,00538 0,00200 11325 show 0,00366 0,04790
700 toda 0,01564 0,00200 6013 putiada 0,00538 0,00200 11326 chillar 0,00366 0,03194
701 hembra 0,01563 0,00200 6014 coqueta 0,00538 0,00399 11327 lastimarme 0,00366 0,03992
702 picho 0,01562 0,00200 6015 orgulloso 0,00538 0,00599 11328 horoscopo 0,00366 0,02395
703 descanso 0,01561 0,00200 6016 masca 0,00538 0,00200 11329 sobran 0,00366 0,02794
704 tequiero 0,01561 0,00200 6017 regiones 0,00538 0,00200 11330 discuta 0,00366 0,00798
705 exposicion 0,01561 0,00200 6018 acordas 0,00538 0,00200 11331 besoo 0,00366 0,01198
706 parches 0,01559 0,00200 6019 elevada 0,00537 0,00399 11332 pesado 0,00366 0,03593
707 barranquillera 0,01558 0,00200 6020 acompaiio 0,00537 0,00399 11333 cuentachistes 0,00366 0,00599
708 hinchada 0,01557 0,00200 6021 demuestras 0,00537 0,00200 11334 tnga 0,00366 0,00200
709 nacer 0,01557 0,00200 6022 notificaciones 0,00537 0,00399 11335 perseverancia 0,00366 0,04192
710 descaro 0,01557 0,00200 6023 reclame 0,00537 0,00200 11336 sueltes 0,00366 0,03194
711 consienta 0,01556 0,00200 6024 exorcismo 0,00537 0,00200 11337 venite 0,00366 0,00998
712 vacio 0,01556 0,00200 6025 reconocimiento 0,00537 0,00599 11338 problemon 0,00366 0,00399
713 bello 0,01555 0,00200 6026 anos 0,00537 0,00599 11339 mermelada 0,00366 0,04790
714 marrano 0,01552 0,00200 6027 pensara 0,00537 0,00798 11340 libertinaje 0,00366 0,00399
715 comparacion 0,01550 0,00200 6028 consigas 0,00537 0,00399 11341 pintala 0,00366 0,00200
716 mp 0,01550 0,00200 6029 puiialada 0,00537 0,00399 11342 superclasico 0,00366 0,00399
717 cochinada 0,01550 0,00200 6030 cagarse 0,00537 0,00200 11343 miréndonos 0,00366 0,00200
718 designios 0,01549 0,00200 6031 leona 0,00537 0,00200 11344 empezara 0,00366 0,03393
719 tuu 0,01548 0,00200 6032 pedasito 0,00537 0,00200 11345 madrugué 0,00366 0,00200
720 chacho 0,01546 0,00200 6033 compaiiias 0,00537 0,00200 11346 distraerme 0,00366 0,02794
721 avisas 0,01544 0,00200 6034 cosass 0,00537 0,00200 11347 disfonica 0,00366 0,00399
722 sofiadora 0,01543 0,00200 6035 gatica 0,00537 0,00399 11348 gusten 0,00366 0,03593
723 hace 0,01543 0,00200 6036 pensando 0,00536 0,00399 11349 quiero 0,00366 0,04591
724 marfia 0,01542 0,00200 6037 santismo 0,00536 0,00399 11350 ruidosas 0,00366 0,00200
725 irreversible 0,01542 0,00200 6038 intercede 0,00536 0,00200 11351 estaciones 0,00366 0,02994
726 estar 0,01541 0,00200 6039 superado 0,00536 0,00599 11352 llegaras 0,00365 0,03593
727 bici 0,01539 0,00200 6040 conectarse 0,00536 0,00200 11353 enriquecimiento 0,00365 0,00399
728 fuerzas 0,01539 0,00200 6041 loa 0,00536 0,00599 11354 mona 0,00365 0,04391
729 minuticos 0,01536 0,00200 6042 amaria 0,00536 0,00200 11355 impulse 0,00365 0,00200
730 reinaa 0,01536 0,00200 6043 chebre 0,00536 0,00399 11356 trataré 0,00365 0,01996
731 pucheros 0,01535 0,00200 6044 chimberos 0,00536 0,00200 11357 perderle 0,00365 0,01198
732 mana 0,01535 0,00200 6045 enfermero 0,00536 0,00200 11358 asidticos 0,00365 0,00599
733 conchuda 0,01535 0,00200 6046 indirecta 0,00536 0,00798 11359 bendecimos 0,00365 0,00200
734 jurelo 0,01535 0,00200 6047 curado 0,00536 0,00599 11360 nadiee 0,00365 0,00599
735 bollito 0,01534 0,00200 6048 activistas 0,00536 0,00200 11361 soltarte 0,00365 0,03593
736 nuevamente 0,01533 0,00200 6049 pasajeras 0,00536 0,00798 11362 cicatriza 0,00365 0,00599
737 noc 0,01532 0,00200 6050 volvimos 0,00536 0,00399 11363 estadista 0,00365 0,00798
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738 diciembre 0,01532 0,00200 6051 cojio 0,00536 0,00200 11364 embarré 0,00365 0,00200
739 gomas 0,01532 0,00200 6052 vicio 0,00536 0,00998 11365 desbordada 0,00365 0,00798
740 nace 0,01531 0,00200 6053 jode 0,00536 0,00599 11366 tomemos 0,00365 0,03593
741 canta 0,01531 0,00200 6054 quierete 0,00536 0,00200 11367 fracking 0,00365 0,00200
742 miamor 0,01531 0,00200 6055 chontaduros 0,00536 0,00200 11368 asi 0,00365 0,01198
743 tusa 0,01530 0,00200 6056 culpes 0,00536 0,00200 11369 abra 0,00365 0,03593
744 aunq 0,01529 0,00200 6057 universal 0,00536 0,00399 11370 martirio 0,00365 0,03593
745 serenidad 0,01528 0,00200 6058 guajiros 0,00536 0,00200 11371 cruzando 0,00365 0,02595
746 zuletas 0,01526 0,00200 6059 cuiiis 0,00536 0,00399 11372 ciudadana 0,00365 0,01996
747 gozar 0,01525 0,00200 6060 converti 0,00536 0,00200 11373 aflito 0,00365 0,03992
748 vainaa 0,01524 0,00200 6061 mochito 0,00536 0,00200 11374 popis 0,00365 0,01597
749 instagram 0,01521 0,00200 6062 pls 0,00535 0,00599 11375 enteramos 0,00365 0,01996
750 mamado 0,01520 0,00200 6063 marihuanero 0,00535 0,00399 11376 estadios 0,00365 0,02994
751 guajiro 0,01519 0,00200 6064 fiolomania 0,00535 0,00200 11377 ladilla 0,00365 0,00200
752 equivocas 0,01519 0,00200 6065 especialidad 0,00535 0,00798 11378 sefioritas 0,00365 0,04990
753 feo 0,01519 0,00200 6066 indecentes 0,00535 0,00200 11379 tostadas 0,00365 0,01198
754 vencer 0,01518 0,00200 6067 tragando 0,00535 0,00399 11380 candidata 0,00365 0,03393
755 honra 0,01518 0,00200 6068 bateria 0,00535 0,00798 11381 primitas 0,00365 0,01597
756 internet 0,01518 0,00200 6069 barreras 0,00535 0,00200 11382 molestaba 0,00365 0,00399
757 lidia 0,01517 0,00200 6070 qle 0,00535 0,00200 11383 intentemos 0,00365 0,00798
758 gatos 0,01517 0,00200 6071 incumbe 0,00535 0,00200 11384 graduando 0,00365 0,00399
759 empanadas 0,01517 0,00200 6072 aguante 0,00535 0,00599 11385 ridiculos 0,00365 0,02994
760 compartirla 0,01517 0,00200 6073 dejarlas 0,00535 0,00399 11386 recordatorio 0,00365 0,01397
761 Pq 0,01514 0,00200 6074 pantallazo 0,00535 0,00399 11387 elimine 0,00365 0,02994
762 sepelio 0,01513 0,00200 6075 tips 0,00535 0,00399 11388 impulsos 0,00365 0,04790
763 bobitos 0,01513 0,00200 6076 aburridoras 0,00535 0,00200 11389 emocione 0,00364 0,02196
764 cria 0,01513 0,00200 6077 suefien 0,00535 0,00399 11390 corazonn 0,00364 0,00399
765 parao 0,01513 0,00200 6078 horror 0,00535 0,00200 11391 despreciable 0,00364 0,01796
766 marihuana 0,01511 0,00200 6079 tildan 0,00535 0,00200 11392 declaré 0,00364 0,02595
767 cambias 0,01511 0,00200 6080 acondicionado 0,00535 0,00399 11393 pensare 0,00364 0,02395
768 karaoke 0,01510 0,00200 6081 pedazo 0,00535 0,00200 11394 digamelo 0,00364 0,00599
769 aparezcas 0,01508 0,00200 6082 gobiernas 0,00534 0,00200 11395 relajen 0,00364 0,00200
770 juiciosa 0,01508 0,00200 6083 sinvergiienzas 0,00534 0,00200 11396 karmas 0,00364 0,00399
771 perritos 0,01506 0,00200 6084 televisor 0,00534 0,00200 11397 varado 0,00364 0,01796
772 podria 0,01505 0,00200 6085 seaa 0,00534 0,00399 11398 champifiones 0,00364 0,00998
773 agarrado 0,01505 0,00200 6086 boxers 0,00534 0,00200 11399 pueblitos 0,00364 0,00200
774 sildancor 0,01501 0,00200 6087 ablar 0,00534 0,00200 11400 querias 0,00364 0,04990
775 solecito 0,01500 0,00200 6088 reclamos 0,00534 0,00998 11401 escritora 0,00364 0,01198
776 duefia 0,01500 0,00200 6089 cuantos 0,00534 0,00200 11402 hicimos 0,00364 0,03992
777 ahii 0,01500 0,00200 6090 marimonda 0,00534 0,00200 11403 atrapa 0,00364 0,03593
778 gustarfa 0,01497 0,00200 6091 minimo 0,00534 0,00399 11404 dedico 0,00364 0,03792
779 cama 0,01496 0,00200 6092 perforacion 0,00534 0,00200 11405 precaucién 0,00364 0,03194
780 nacido 0,01496 0,00200 6093 bozo 0,00534 0,00399 11406 divertida 0,00364 0,04192
781 cucos 0,01495 0,00200 6094 comiin 0,00534 0,00399 11407 vendria 0,00364 0,02196
782 mamita 0,01495 0,00200 6095 cuidarla 0,00534 0,00599 11408 gobiernos 0,00364 0,04391
783 mereces 0,01494 0,00200 6096 dudosa 0,00534 0,00200 11409 soldado 0,00364 0,03992
784 geta 0,01494 0,00200 6097 indirectasos 0,00534 0,00200 11410 meto 0,00364 0,03792
785 temperatura 0,01493 0,00200 6098 gritando 0,00534 0,00798 11411 hecharme 0,00364 0,00599
786 espera 0,01493 0,00200 6099 viviré 0,00534 0,00798 11412 estipidamente 0,00364 0,01597
787 créame 0,01493 0,00200 6100 primaa 0,00534 0,00200 11413 insoportable 0,00364 0,03992
788 calefio 0,01493 0,00200 6101 1loraba 0,00534 0,00798 11414 relaciones 0,00364 0,04192
789 hnos 0,01489 0,00200 6102 bieen 0,00533 0,00200 11415 1legues 0,00364 0,02595
790 basura 0,01489 0,00200 6103 tapan 0,00533 0,00599 11416 ignoreme 0,00364 0,00200
791 compadrito 0,01489 0,00200 6104 separadas 0,00533 0,00200 11417 conectd 0,00364 0,00798
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792 acostaré 0,01489 0,00200 6105 veraz 0,00533 0,00200 11418 tenacidad 0,00364 0,00798
793 caldito 0,01488 0,00200 6106 contrario 0,00533 0,00200 11419 habilidad 0,00364 0,03593
794 china 0,01488 0,00200 6107 soleados 0,00533 0,00200 11420 normalidad 0,00364 0,04192
795 prii 0,01485 0,00200 6108 pagas 0,00533 0,00399 11421 ropa 0,00364 0,03393
796 mides 0,01485 0,00200 6109 cucarachas 0,00533 0,00599 11422 reciclaje 0,00364 0,01198
797 poquitos 0,01484 0,00200 6110 circulos 0,00533 0,00200 11423 follower 0,00364 0,00599
798 recuerda 0,01483 0,00200 6111 fuee 0,00533 0,00599 11424 an6nima 0,00364 0,00399
799 ebria 0,01482 0,00200 6112 exijamos 0,00533 0,00200 11425 colocarme 0,00364 0,02196
800 gatito 0,01481 0,00200 6113 we 0,00533 0,00399 11426 radica 0,00364 0,02595
801 sobrinito 0,01480 0,00200 6114 integrado 0,00533 0,00200 11427 repita 0,00364 0,04591
802 muuy 0,01479 0,00200 6115 cocinamos 0,00533 0,00200 11428 desilucion 0,00364 0,01796
803 tigo 0,01479 0,00200 6116 cambiard 0,00533 0,00798 11429 opone 0,00364 0,00798
804 gamin 0,01479 0,00200 6117 igualmente 0,00533 0,00200 11430 oir 0,00364 0,03593
805 Ilamame 0,01479 0,00200 6118 instinto 0,00533 0,00399 11431 rescatar 0,00364 0,02994
806 locién 0,01478 0,00200 6119 creeme 0,00533 0,00599 11432 nita 0,00364 0,00200
807 relajo 0,01477 0,00200 6120 euforia 0,00533 0,00599 11433 unilateral 0,00364 0,02196
808 payaso 0,01476 0,00200 6121 pesame 0,00533 0,00200 11434 plasmar 0,00364 0,00399
809 puyas 0,01475 0,00200 6122 lotes 0,00533 0,00200 11435 rabiaa 0,00364 0,00599
810 acabate 0,01475 0,00200 6123 cacheton 0,00533 0,00399 11436 complicarme 0,00364 0,02994
811 sabrosos 0,01473 0,00200 6124 célebres 0,00532 0,00200 11437 stimele 0,00363 0,00200
812 olvidas 0,01473 0,00200 6125 agame 0,00532 0,00200 11438 mandatario 0,00363 0,02395
813 formula 0,01473 0,00200 6126 encontro 0,00532 0,00399 11439 callado 0,00363 0,04790
814 busconas 0,01471 0,00200 6127 ventas 0,00532 0,00200 11440 chinchorro 0,00363 0,00200
815 levéntate 0,01471 0,00200 6128 esferos 0,00532 0,00200 11441 desaparecidas 0,00363 0,00200
816 perdonar 0,01470 0,00200 6129 emprendedor 0,00532 0,00399 11442 tabletas 0,00363 0,01597
817 espalda 0,01469 0,00200 6130 queme 0,00532 0,00599 11443 cdmara 0,00363 0,02595
818 olvido 0,01469 0,00200 6131 safo 0,00532 0,00200 11444 enfrentamiento 0,00363 0,02994
819 creas 0,01468 0,00200 6132 abrazarme 0,00532 0,00200 11445 yucas 0,00363 0,00200
820 socios 0,01467 0,00200 6133 arrunchado 0,00532 0,00200 11446 engordar 0,00363 0,03393
821 llegaste 0,01467 0,00200 6134 ventanas 0,00532 0,00399 11447 feliciten 0,00363 0,00599
822 comiendo 0,01467 0,00200 6135 posiblemente 0,00532 0,00399 11448 foca 0,00363 0,00998
823 complacer 0,01467 0,00200 6136 corronchas 0,00532 0,00200 11449 entrado 0,00363 0,02994
824 mandas 0,01463 0,00200 6137 olimpicos 0,00532 0,00399 11450 proximo 0,00363 0,04391
825 paint 0,01463 0,00200 6138 some 0,00532 0,00200 11451 harias 0,00363 0,02196
826 Suso 0,01463 0,00200 6139 verraca 0,00531 0,00200 11452 venido 0,00363 0,03393
827 tenes 0,01462 0,00200 6140 escandaliza 0,00531 0,00200 11453 conmemorar 0,00363 0,01397
828 esposita 0,01461 0,00200 6141 veni 0,00531 0,00200 11454 colocando 0,00363 0,02994
829 adore 0,01460 0,00200 6142 productores 0,00531 0,00200 11455 arruina 0,00363 0,03393
830 chocolatina 0,01460 0,00200 6143 congelo 0,00531 0,00200 11456 pesca 0,00363 0,02794
831 bobos 0,01459 0,00200 6144 riqueza 0,00531 0,00399 11457 digalo 0,00363 0,00798
832 leer 0,01458 0,00200 6145 instagran 0,00531 0,00200 11458 guitarra 0,00363 0,03393
833 ciclismo 0,01456 0,00200 6146 despertarla 0,00531 0,00599 11459 proviene 0,00363 0,03992
834 salon 0,01456 0,00200 6147 regaloo 0,00531 0,00200 11460 fisicamente 0,00363 0,01597
835 pasar 0,01454 0,00200 6148 delinquir 0,00531 0,00798 11461 pansa 0,00363 0,00200
836 ardido 0,01454 0,00200 6149 infinitas 0,00531 0,00399 11462 busco 0,00363 0,03992
837 esperanzas 0,01453 0,00200 6150 ebrio 0,00531 0,00200 11463 difundidos 0,00363 0,01198
838 mecha 0,01452 0,00200 6151 salpicon 0,00531 0,00399 11464 morocha 0,00363 0,00599
839 comer 0,01451 0,00200 6152 revolver 0,00531 0,00200 11465 perfecta 0,00363 0,03792
840 mentira 0,01451 0,00200 6153 oyo 0,00531 0,00599 11466 encantos 0,00363 0,02994
841 viva 0,01451 0,00200 6154 pusiste 0,00531 0,00798 11467 nuu 0,00363 0,00200
842 mierdas 0,01450 0,00200 6155 contentillo 0,00530 0,00200 11468 elcochamolina 0,00363 0,00200
843 cholao 0,01450 0,00200 6156 rojiblanco 0,00530 0,00200 11469 oculta 0,00363 0,03393
844 chiquitico 0,01449 0,00200 6157 ocurrié 0,00530 0,00599 11470 comi 0,00363 0,03593
845 ajj 0,01448 0,00200 6158 rumbiar 0,00530 0,00599 11471 metele 0,00363 0,01796
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846 abrase 0,01447 0,00200 6159 consumismo 0,00530 0,00200 11472 amados 0,00363 0,03792
847 full 0,01446 0,00200 6160 mca 0,00530 0,00399 11473 practicos 0,00363 0,00200
848 costumbres 0,01445 0,00200 6161 derrotado 0,00530 0,00599 11474 florero 0,00363 0,01397
849 pierdes 0,01444 0,00200 6162 tltimos 0,00530 0,00798 11475 tanto 0,00363 0,03992
850 amor 0,01443 0,00200 6163 getas 0,00530 0,00200 11476 bailar 0,00362 0,03792
851 conoces 0,01442 0,00200 6164 buscaba 0,00530 0,00599 11477 ratifica 0,00362 0,03593
852 vales 0,01442 0,00200 6165 bicicleta 0,00530 0,00599 11478 particular 0,00362 0,04591
853 sefiora 0,01441 0,00200 6166 tormentos 0,00530 0,00200 11479 panterita 0,00362 0,00200
854 sigas 0,01440 0,00200 6167 francés 0,00530 0,00599 11480 paperas 0,00362 0,00200
855 carajo 0,01438 0,00200 6168 gustaa 0,00530 0,00200 11481 descualquiere 0,00362 0,00200
856 agarre 0,01438 0,00200 6169 idola 0,00530 0,00599 11482 liberar 0,00362 0,03992
857 sefiorr 0,01438 0,00200 6170 criticar 0,00530 0,00399 11483 gritona 0,00362 0,00399
858 juiciosos 0,01437 0,00200 6171 ninja 0,00530 0,00998 11484 pruebas 0,00362 0,04391
859 vendido 0,01436 0,00200 6172 emocionante 0,00530 0,00399 11485 tocard 0,00362 0,03792
860 ati 0,01436 0,00200 6173 desconocidos 0,00530 0,00200 11486 zona 0,00362 0,04391
861 mi 0,01436 0,00200 6174 tacafos 0,00530 0,00399 11487 mo 0,00362 0,03992
862 necesitas 0,01435 0,00200 6175 clubes 0,00530 0,00599 11488 hacerse 0,00362 0,03992
863 alla 0,01435 0,00200 6176 mamoncillo 0,00530 0,00200 11489 imperfecciones 0,00362 0,03393
864 aguantando 0,01435 0,00200 6177 adecuada 0,00530 0,00200 11490 excluyente 0,00362 0,00798
865 sonaron 0,01434 0,00200 6178 registré 0,00530 0,00399 11491 liquido 0,00362 0,03194
866 cumpleafiera 0,01433 0,00200 6179 tragada 0,00529 0,00599 11492 caen 0,00362 0,02994
867 chanda 0,01430 0,00200 6180 vayas 0,00529 0,00599 11493 traidores 0,00362 0,02395
868 patdn 0,01430 0,00200 6181 pésima 0,00529 0,00200 11494 canses 0,00362 0,03992
869 deberia 0,01430 0,00200 6182 reciben 0,00529 0,00200 11495 aguantaste 0,00362 0,00599
870 habitacion 0,01428 0,00200 6183 confundida 0,00529 0,00200 11496 formas 0,00362 0,03194
871 picantico 0,01428 0,00200 6184 lloremos 0,00529 0,00399 11497 casi 0,00362 0,00200
872 buiiuelos 0,01428 0,00200 6185 todos 0,00529 0,00200 11498 basa 0,00362 0,04990
873 €orozo 0,01427 0,00200 6186 mezcla 0,00529 0,00200 11499 metamos 0,00362 0,00200
874 besito 0,01426 0,00200 6187 rockeros 0,00529 0,00200 11500 enciendo 0,00362 0,02196
875 aquella 0,01426 0,00200 6188 agota 0,00529 0,00599 11501 divisiones 0,00362 0,00798
876 consentida 0,01426 0,00200 6189 respuesta 0,00529 0,00798 11502 remedios 0,00362 0,02794
877 tatuar 0,01425 0,00200 6190 resultados 0,00529 0,01198 11503 pintando 0,00362 0,03992
878 llegastes 0,01424 0,00200 6191 loto 0,00529 0,00200 11504 regaladas 0,00362 0,01996
879 jeta 0,01424 0,00200 6192 valioso 0,00529 0,00399 11505 vallecaucanos 0,00362 0,00200
880 deliciosa 0,01424 0,00200 6193 narcotraficantes 0,00529 0,00399 11506 panuelo 0,00362 0,03194
881 samaria 0,01423 0,00200 6194 alcalde 0,00529 0,00599 11507 fueses 0,00362 0,00998
882 stiper 0,01422 0,00200 6195 aguantaria 0,00529 0,00200 11508 cafio 0,00362 0,02794
883 gota 0,01422 0,00200 6196 jetas 0,00529 0,00200 11509 clan 0,00362 0,04990
884 empanada 0,01422 0,00200 6197 técnico 0,00529 0,00399 11510 graduacion 0,00362 0,03194
885 acostumbrando 0,01421 0,00200 6198 cumplimentado 0,00529 0,00200 11511 vallan 0,00362 0,04790
886 fieros 0,01421 0,00200 6199 apagones 0,00529 0,00200 11512 encerrarme 0,00362 0,00798
887 Ilameme 0,01421 0,00200 6200 quizd 0,00529 0,00399 11513 berriondo 0,00362 0,00200
888 habladores 0,01420 0,00200 6201 retener 0,00529 0,00200 11514 sequia 0,00361 0,04591
889 prodigioso 0,01420 0,00200 6202 glorioso 0,00529 0,00200 11515 aduefiaste 0,00361 0,00399
890 éxito 0,01420 0,00200 6203 trataria 0,00529 0,00200 11516 recordarla 0,00361 0,00998
891 tngo 0,01420 0,00200 6204 presentadoras 0,00529 0,00200 11517 puentes 0,00361 0,03194
892 respeta 0,01418 0,00200 6205 salvajes 0,00528 0,00200 11518 declaracién 0,00361 0,03792
893 cinco 0,01417 0,00200 6206 afectar 0,00528 0,00200 11519 hashtag 0,00361 0,03194
894 vivo 0,01416 0,00200 6207 arrepentimientos 0,00528 0,00798 11520 demoraba 0,00361 0,00200
895 mujer 0,01415 0,00200 6208 hastaa 0,00528 0,00200 11521 existird 0,00361 0,04192
896 confi 0,01414 0,00200 6209 gasto 0,00528 0,00399 11522 ejercita 0,00361 0,00798
897 confio 0,01413 0,00200 6210 vergiienzas 0,00528 0,00200 11523 truenos 0,00361 0,01597
898 hagame 0,01413 0,00200 6211 costeno 0,00528 0,00200 11524 realistas 0,00361 0,02196
899 curramba 0,01413 0,00200 6212 atracar 0,00528 0,00399 11525 org 0,00361 0,02994
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900 parrandear 0,01413 0,00200 6213 sumerced 0,00528 0,00200 11526 innegable 0,00361 0,00798
901 confio 0,01412 0,00200 6214 magico 0,00528 0,00200 11527 blindado 0,00361 0,00998
902 derramando 0,01412 0,00200 6215 pasito 0,00528 0,01397 11528 lograré 0,00361 0,02595
903 vela 0,01412 0,00200 6216 descarado 0,00528 0,00998 11529 bailable 0,00361 0,00998
904 cucayo 0,01412 0,00200 6217 eress 0,00528 0,00200 11530 multimedia 0,00361 0,00599
905 pestafias 0,01411 0,00200 6218 cogerlo 0,00528 0,00200 11531 pillan 0,00361 0,01796
906 perezosa 0,01409 0,00200 6219 moco 0,00528 0,00399 11532 cercanias 0,00361 0,00798
907 unién 0,01409 0,00200 6220 bendecirte 0,00528 0,00200 11533 construyes 0,00361 0,00798
908 parcee 0,01408 0,00200 6221 embarazada 0,00528 0,00599 11534 creida 0,00361 0,03393
909 pinche 0,01408 0,00200 6222 decepcién 0,00528 0,00599 11535 buscalo 0,00361 0,00599
910 hagamos 0,01408 0,00200 6223 besote 0,00528 0,00798 11536 lass 0,00361 0,00399
911 guindando 0,01407 0,00200 6224 luchar 0,00528 0,00599 11537 purina 0,00361 0,00399
912 polla 0,01407 0,00200 6225 mocosos 0,00528 0,00200 11538 errante 0,00361 0,00798
913 aspero 0,01404 0,00200 6226 encabezado 0,00528 0,00399 11539 bonitoo 0,00361 0,03194
914 costal 0,01400 0,00200 6227 descubri 0,00528 0,00200 11540 alternativo 0,00361 0,02196
915 hicistes 0,01399 0,00200 6228 bebé 0,00527 0,01397 11541 tablén 0,00361 0,00200
916 vacilon 0,01399 0,00200 6229 sentirla 0,00527 0,00399 11542 méritos 0,00361 0,04591
917 drogas 0,01397 0,00200 6230 macbook 0,00527 0,00200 11543 decreto 0,00361 0,03992
918 sabrosoo 0,01397 0,00200 6231 faltado 0,00527 0,00200 11544 pior 0,00361 0,00798
919 peladito 0,01397 0,00200 6232 pensaran 0,00527 0,00599 11545 aquien 0,00361 0,02595
920 escribes 0,01396 0,00200 6233 holandés 0,00527 0,00200 11546 barcaa 0,00361 0,00200
921 voltaje 0,01395 0,00200 6234 consecuencias 0,00527 0,00399 11547 equipoo 0,00361 0,00200
922 un 0,01395 0,00200 6235 izquierda 0,00527 0,00798 11548 mensualidad 0,00361 0,00998
923 busca 0,01395 0,00200 6236 dejaba 0,00527 0,00399 11549 necia 0,00361 0,02794
924 check 0,01395 0,00200 6237 transformador 0,00527 0,00200 11550 publica 0,00361 0,03593
925 compaiiia 0,01394 0,00200 6238 sonsacar 0,00527 0,00399 11551 parseros 0,00361 0,00200
926 intacta 0,01394 0,00200 6239 posibilidad 0,00527 0,00798 11552 obligo 0,00361 0,01996
927 peliculas 0,01393 0,00200 6240 afuera 0,00527 0,00399 11553 tenerlo 0,00361 0,03792
928 payasa 0,01393 0,00200 6241 opuestos 0,00527 0,00798 11554 trankilo 0,00361 0,00200
929 hueso 0,01392 0,00200 6242 flojos 0,00527 0,00200 11555 suefias 0,00361 0,04192
930 alegando 0,01392 0,00200 6243 elpais 0,00526 0,00399 11556 mezclas 0,00361 0,01597
931 celestial 0,01391 0,00200 6244 generada 0,00526 0,00200 11557 favs 0,00361 0,00998
932 ess 0,01390 0,00200 6245 distingo 0,00526 0,00200 11558 héroes 0,00361 0,04790
933 crespos 0,01390 0,00200 6246 lagartijas 0,00526 0,00200 11559 varios 0,00361 0,04391
934 morrongos 0,01389 0,00200 6247 extraordinarias 0,00526 0,00599 11560 vivis 0,00361 0,00200
935 tejo 0,01386 0,00200 6248 pierdo 0,00526 0,00399 11561 bajista 0,00361 0,00200
936 reinas 0,01385 0,00200 6249 sonreir 0,00526 0,00399 11562 soyy 0,00361 0,00599
937 velocidad 0,01385 0,00200 6250 estratos 0,00526 0,00200 11563 comparo 0,00361 0,01597
938 flojo 0,01385 0,00200 6251 vocalista 0,00526 0,00200 11564 astuta 0,00361 0,01796
939 lavar 0,01384 0,00200 6252 divertiste 0,00526 0,00200 11565 cianuro 0,00361 0,00998
940 prevenidos 0,01384 0,00200 6253 rumbera 0,00526 0,00200 11566 gobernadores 0,00361 0,02794
941 marias 0,01384 0,00200 6254 cogida 0,00526 0,00200 11567 recomiendan 0,00361 0,01597
942 mani 0,01383 0,00200 6255 rutinas 0,00526 0,00399 11568 mafie 0,00361 0,00798
943 espeluca 0,01382 0,00200 6256 eternamente 0,00526 0,00200 11569 recibimos 0,00361 0,03792
944 adivine 0,01381 0,00200 6257 cela 0,00526 0,00798 11570 hablandome 0,00361 0,01597
945 junior 0,01381 0,00200 6258 inesperados 0,00526 0,00399 11571 poco 0,00361 0,04990
946 tengas 0,01381 0,00200 6259 pagamos 0,00526 0,00798 11572 guaros 0,00360 0,00599
947 bullying 0,01380 0,00200 6260 alcance 0,00526 0,00200 11573 tensiones 0,00360 0,00599
948 resaca 0,01378 0,00200 6261 cacerolazo 0,00526 0,00200 11574 drogadicta 0,00360 0,01198
949 mal 0,01378 0,00200 6262 tapén 0,00526 0,00200 11575 facilmente 0,00360 0,04790
950 snap 0,01378 0,00200 6263 deprime 0,00526 0,00998 11576 frances 0,00360 0,02196
951 recocha 0,01378 0,00200 6264 ocasion 0,00526 0,00200 11577 motel 0,00360 0,03593
952 alguien 0,01375 0,00200 6265 piano 0,00526 0,00399 11578 llenaron 0,00360 0,02395
953 maluco 0,01375 0,00200 6266 viajeros 0,00526 0,00399 11579 sacerdote 0,00360 0,02794
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954 llegan 0,01374 0,00200 6267 serpiente 0,00526 0,00399 11580 utilizan 0,00360 0,02994
955 acordeones 0,01374 0,00200 6268 rumbas 0,00526 0,01397 11581 trasnochaba 0,00360 0,00399
956 peliona 0,01373 0,00200 6269 aplastar 0,00525 0,00200 11582 jaula 0,00360 0,03792
957 hablo 0,01373 0,00200 6270 arbitro 0,00525 0,00399 11583 caritativa 0,00360 0,00998
958 desayunar 0,01372 0,00200 6271 verda 0,00525 0,00599 11584 declaran 0,00360 0,01996
959 dejame 0,01372 0,00200 6272 coraje 0,00525 0,00200 11585 cadéver 0,00360 0,03194
960 podei 0,01371 0,00200 6273 solamente 0,00525 0,00798 11586 mita 0,00360 0,00798
961 levantarte 0,01370 0,00200 6274 tenerla 0,00525 0,00798 11587 curiosidad 0,00360 0,02196
962 correcta 0,01370 0,00200 6275 paz 0,00525 0,00399 11588 vandalismo 0,00360 0,02794
963 sacarme 0,01369 0,00200 6276 vay 0,00525 0,00200 11589 indicador 0,00360 0,00798
964 sefiores 0,01369 0,00200 6277 fracasé 0,00525 0,00200 11590 cuchi 0,00360 0,00399
965 rodar 0,01369 0,00200 6278 despejado 0,00525 0,00798 11591 crefste 0,00360 0,03792
966 dic 0,01369 0,00200 6279 queso 0,00525 0,00399 11592 muchote 0,00360 0,04790
967 ahogao 0,01367 0,00200 6280 dise 0,00525 0,00200 11593 legalizacién 0,00360 0,00998
968 berracos 0,01367 0,00200 6281 presionar 0,00525 0,00200 11594 concesion 0,00360 0,01597
969 batallas 0,01364 0,00200 6282 alborotados 0,00525 0,00399 11595 there 0,00360 0,00998
970 date 0,01364 0,00200 6283 jodan 0,00525 0,00599 11596 deforme 0,00360 0,00599
971 trasnocha 0,01363 0,00200 6284 quebrados 0,00525 0,00200 11597 convertir 0,00360 0,04790
972 vayase 0,01362 0,00200 6285 sentirme 0,00525 0,00599 11598 ingreso 0,00360 0,03593
973 nda 0,01360 0,00200 6286 yeah 0,00525 0,00200 11599 molestar 0,00360 0,04990
974 raya 0,01360 0,00200 6287 progresando 0,00525 0,00200 11600 actuando 0,00360 0,03992
975 jurarlo 0,01360 0,00200 6288 subf 0,00525 0,00599 11601 persevera 0,00360 0,02994
976 entregarte 0,01360 0,00200 6289 advert{ 0,00525 0,00399 11602 laxante 0,00360 0,00200
977 cerquita 0,01357 0,00200 6290 terminara 0,00525 0,00599 11603 devuelva 0,00360 0,03593
978 abre 0,01357 0,00200 6291 durito 0,00525 0,00200 11604 tombo 0,00360 0,00200
979 adoras 0,01356 0,00200 6292 picardia 0,00525 0,00599 11605 cejon 0,00360 0,01198
980 fincho 0,01355 0,00200 6293 sacudié 0,00525 0,00200 11606 permitiste 0,00360 0,00200
981 pegaito 0,01355 0,00200 6294 capar 0,00525 0,00200 11607 secuestros 0,00360 0,02994
982 normal 0,01353 0,00200 6295 coloques 0,00525 0,00200 11608 candidatas 0,00360 0,01597
983 supone 0,01352 0,00200 6296 inteligente 0,00525 0,00599 11609 malo 0,00360 0,04790
984 chismes 0,01352 0,00200 6297 habias 0,00525 0,00998 11610 fichar 0,00360 0,02595
985 riega 0,01350 0,00200 6298 entuque 0,00525 0,00200 11611 tratados 0,00360 0,03393
986 flores 0,01350 0,00200 6299 consuelo 0,00525 0,00798 11612 experimentando 0,00360 0,01198
987 desocupado 0,01350 0,00200 6300 cepillo 0,00525 0,00599 11613 apoyados 0,00360 0,00399
988 andar 0,01350 0,00200 6301 guasén 0,00524 0,00200 11614 dedicadas 0,00360 0,01397
989 laa 0,01349 0,00200 6302 esta 0,00524 0,00599 11615 aplico 0,00359 0,01996
990 papasito 0,01348 0,00200 6303 grapa 0,00524 0,00200 11616 sauna 0,00359 0,01597
991 Ilamadera 0,01347 0,00200 6304 si 0,00524 0,00798 11617 cachorritos 0,00359 0,00798
992 pum 0,01347 0,00200 6305 asusto 0,00524 0,00798 11618 participacion 0,00359 0,02994
993 diste 0,01345 0,00200 6306 with 0,00524 0,00599 11619 nno 0,00359 0,00200
994 pinches 0,01345 0,00200 6307 mijito 0,00524 0,00798 11620 casaca 0,00359 0,01198
995 control 0,01345 0,00200 6308 merengon 0,00524 0,00200 11621 destrozados 0,00359 0,00998
996 finalmente 0,01344 0,00200 6309 faltan 0,00524 0,00399 11622 papi 0,00359 0,04192
997 granizado 0,01344 0,00200 6310 cagaa 0,00524 0,00200 11623 pitando 0,00359 0,01597
998 fondo 0,01344 0,00200 6311 caravana 0,00524 0,00798 11624 exelentes 0,00359 0,01198
999 gas 0,01342 0,00200 6312 consentir 0,00524 0,00599 11625 marca 0,00359 0,04990
1000 verle 0,01342 0,00200 6313 grifica 0,00524 0,00399 11626 terminos 0,00359 0,00798
1001 varita 0,01341 0,00200 6314 €s00 0,00524 0,00599 11627 entré 0,00359 0,04391
1002 cague 0,01341 0,00200 6315 agotaron 0,00524 0,00200 11628 ashi 0,00359 0,00200
1003 embarrada 0,01340 0,00200 6316 afect6 0,00524 0,00200 11629 sostengo 0,00359 0,00798
1004 perro 0,01340 0,00200 6317 rana 0,00523 0,00599 11630 montones 0,00359 0,04192
1005 esperas 0,01339 0,00200 6318 concentrar 0,00523 0,00200 11631 grades 0,00359 0,00399
1006 ciertas 0,01339 0,00200 6319 intimida 0,00523 0,00399 11632 desamor 0,00359 0,03393
1007 perros 0,01338 0,00200 6320 bday 0,00523 0,00200 11633 lasafia 0,00359 0,00200
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1008 escarabajos 0,01337 0,00200 6321 consumidores 0,00523 0,00399 11634 cosotas 0,00359 0,00200
1009 permitirme 0,01337 0,00200 6322 yendo 0,00523 0,00599 11635 dafiada 0,00359 0,03194
1010 serena 0,01336 0,00200 6323 destruccién 0,00523 0,00399 11636 turno 0,00359 0,03792
1011 fotos 0,01336 0,00200 6324 bandida 0,00523 0,00798 11637 agamos 0,00359 0,00200
1012 diablos 0,01336 0,00200 6325 llame 0,00523 0,00798 11638 recibirlo 0,00359 0,00798
1013 enferma 0,01336 0,00200 6326 llora 0,00523 0,00599 11639 tridngulo 0,00359 0,00998
1014 empeliculaste 0,01336 0,00200 6327 toma 0,00523 0,00200 11640 palenquera 0,00359 0,00200
1015 bobitas 0,01336 0,00200 6328 obtenido 0,00523 0,00200 11641 practico 0,00359 0,01597
1016 tweets 0,01336 0,00200 6329 friends 0,00523 0,00798 11642 reflexién 0,00359 0,03992
1017 ofrecida 0,01334 0,00200 6330 conductor 0,00523 0,00399 11643 toqué 0,00359 0,01996
1018 ilusionan 0,01334 0,00200 6331 dimensién 0,00523 0,00200 11644 asomo 0,00359 0,01796
1019 dejan 0,01333 0,00200 6332 conquistarte 0,00523 0,00399 11645 llegaran 0,00359 0,03792
1020 empieza 0,01333 0,00200 6333 adopcién 0,00523 0,00998 11646 fisica 0,00359 0,03792
1021 sismo 0,01332 0,00200 6334 seguis 0,00523 0,00200 11647 ancestros 0,00359 0,01198
1022 regala 0,01331 0,00200 6335 preferiste 0,00523 0,00200 11648 dafiarnos 0,00359 0,00200
1023 sopla 0,01331 0,00200 6336 dnde 0,00523 0,00200 11649 expresen 0,00359 0,00200
1024 ois 0,01331 0,00200 6337 discusion 0,00523 0,00998 11650 cmi 0,00359 0,00998
1025 amort 0,01330 0,00200 6338 pecadores 0,00523 0,00200 11651 deo 0,00359 0,01597
1026 llevas 0,01328 0,00200 6339 usado 0,00523 0,00399 11652 preocuparte 0,00359 0,02994
1027 nata 0,01327 0,00200 6340 1ldmame 0,00523 0,00399 11653 aunke 0,00359 0,00200
1028 ofendida 0,01327 0,00200 6341 moteles 0,00523 0,00200 11654 cursilerfas 0,00359 0,00798
1029 carajoo 0,01327 0,00200 6342 helados 0,00523 0,01198 11655 cerdas 0,00359 0,00200
1030 empezamos 0,01327 0,00200 6343 cagar 0,00522 0,00798 11656 facto 0,00359 0,00200
1031 pasadita 0,01326 0,00200 6344 senor 0,00522 0,00399 11657 atletas 0,00359 0,01597
1032 traga 0,01326 0,00200 6345 colado 0,00522 0,00200 11658 querian 0,00359 0,03992
1033 dnd 0,01326 0,00200 6346 mercadeo 0,00522 0,00200 11659 incluido 0,00359 0,02794
1034 novio 0,01324 0,00200 6347 malparia 0,00522 0,00200 11660 preparo 0,00358 0,03593
1035 chillona 0,01324 0,00200 6348 extremos 0,00522 0,00200 11661 muevas 0,00358 0,01397
1036 irme 0,01323 0,00200 6349 apoyo 0,00522 0,00399 11662 financiero 0,00358 0,02595
1037 lees 0,01321 0,00200 6350 decididos 0,00522 0,00200 11663 felicitaron 0,00358 0,00599
1038 vecinos 0,01320 0,00200 6351 alcdzar 0,00522 0,00200 11664 débiles 0,00358 0,04990
1039 culas 0,01319 0,00200 6352 ventilador 0,00522 0,00200 11665 vagabundos 0,00358 0,00200
1040 guarde 0,01317 0,00200 6353 resfriado 0,00522 0,00200 11666 cortan 0,00358 0,04391
1041 bendices 0,01317 0,00200 6354 apago 0,00522 0,00998 11667 terminamos 0,00358 0,02994
1042 deja 0,01316 0,00200 6355 generales 0,00522 0,00399 11668 amoorr 0,00358 0,00399
1043 andabas 0,01316 0,00200 6356 ciertoo 0,00522 0,00200 11669 puedee 0,00358 0,00798
1044 deberfan 0,01315 0,00200 6357 aguita 0,00522 0,01397 11670 expertos 0,00358 0,03992
1045 valecita 0,01315 0,00200 6358 jartar 0,00522 0,00200 11671 vacilan 0,00358 0,00200
1046 cumplas 0,01314 0,00200 6359 completa 0,00522 0,00599 11672 tratare 0,00358 0,04790
1047 palabra 0,01312 0,00200 6360 intangible 0,00522 0,00200 11673 comunica 0,00358 0,01597
1048 cabe 0,01311 0,00200 6361 amarla 0,00521 0,00798 11674 ganarme 0,00358 0,03792
1049 llores 0,01311 0,00200 6362 imaginate 0,00521 0,00200 11675 precoz 0,00358 0,01397
1050 amarillismo 0,01309 0,00200 6363 arrancarle 0,00521 0,00200 11676 trasmision 0,00358 0,01796
1051 debuenas 0,01308 0,00200 6364 finura 0,00521 0,00200 11677 famila 0,00358 0,01996
1052 enoje 0,01308 0,00200 6365 compaiiero 0,00521 0,00399 11678 selfie 0,00358 0,03593
1053 tobillo 0,01308 0,00200 6366 quiso 0,00521 0,00399 11679 bailo 0,00358 0,03792
1054 adoracién 0,01307 0,00200 6367 vibra 0,00521 0,00599 11680 perla 0,00358 0,02794
1055 paro 0,01306 0,00200 6368 patitas 0,00521 0,00200 11681 metida 0,00358 0,04790
1056 tiempo 0,01305 0,00200 6369 presentimientos 0,00521 0,00399 11682 chevre 0,00358 0,02794
1057 patilla 0,01305 0,00200 6370 muxas 0,00521 0,00200 11683 aparato 0,00358 0,02994
1058 bobis 0,01305 0,00200 6371 agoté 0,00521 0,00200 11684 diagnostico 0,00358 0,01597
1059 helado 0,01304 0,00200 6372 ventaja 0,00521 0,01397 11685 malotes 0,00358 0,02196
1060 patrona 0,01304 0,00200 6373 decepciones 0,00521 0,00998 11686 realizé 0,00358 0,03593
1061 formo 0,01304 0,00200 6374 publico 0,00521 0,00599 11687 competitivo 0,00358 0,01597
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1062 to 0,01304 0,00200 6375 jurarfa 0,00521 0,00200 11688 lastimas 0,00358 0,01597
1063 calva 0,01303 0,00200 6376 compafieros 0,00521 0,00599 11689 meneo 0,00358 0,00200
1064 mania 0,01303 0,00200 6377 demostracién 0,00521 0,00798 11690 casaa 0,00358 0,03393
1065 roja 0,01303 0,00200 6378 invitaron 0,00521 0,00200 11691 cuentico 0,00358 0,02196
1066 dnico 0,01303 0,00200 6379 devolvieron 0,00521 0,00599 11692 cuasi 0,00358 0,00998
1067 comico 0,01302 0,00200 6380 filosofia 0,00521 0,01198 11693 conversa 0,00358 0,01397
1068 paisa 0,01302 0,00200 6381 quedan 0,00521 0,00599 11694 baile 0,00357 0,04591
1069 fastidia 0,01301 0,00200 6382 describir 0,00521 0,00599 11695 robarlo 0,00357 0,00200
1070 elevo 0,01299 0,00200 6383 echao 0,00521 0,00200 11696 amistoso 0,00357 0,04790
1071 sentimiento 0,01299 0,00200 6384 desperdicie 0,00520 0,00399 11697 idiotas 0,00357 0,04391
1072 pierdas 0,01298 0,00200 6385 aceptable 0,00520 0,00200 11698 confesion 0,00357 0,01996
1073 temor 0,01298 0,00200 6386 ficty 0,00520 0,00200 11699 aceptas 0,00357 0,03992
1074 tequila 0,01297 0,00200 6387 peruano 0,00520 0,00599 11700 escuelas 0,00357 0,04391
1075 amafia 0,01297 0,00200 6388 ardié 0,00520 0,00200 11701 guerrillas 0,00357 0,01198
1076 birthday 0,01297 0,00200 6389 dioses 0,00520 0,00399 11702 call 0,00357 0,02595
1077 des 0,01297 0,00200 6390 peled 0,00520 0,00200 11703 lamparas 0,00357 0,00200
1078 olee 0,01296 0,00200 6391 vayaa 0,00520 0,00200 11704 arepas 0,00357 0,03992
1079 sonora 0,01296 0,00200 6392 sipi 0,00520 0,00200 11705 decepcionas 0,00357 0,02595
1080 severas 0,01294 0,00200 6393 ceros 0,00520 0,00399 11706 achanta 0,00357 0,00200
1081 creyendo 0,01294 0,00200 6394 jajjaa 0,00520 0,00399 11707 impactan 0,00357 0,00200
1082 wsp 0,01294 0,00200 6395 sufrido 0,00520 0,00599 11708 elevan 0,00357 0,01796
1083 nee 0,01293 0,00200 6396 checo 0,00520 0,00200 11709 amable 0,00357 0,04790
1084 junto 0,01293 0,00200 6397 malgenios 0,00520 0,00200 11710 diciéndote 0,00357 0,01996
1085 madrina 0,01293 0,00200 6398 pisa 0,00520 0,00798 11711 apagar 0,00357 0,04391
1086 tras 0,01293 0,00200 6399 lagartija 0,00520 0,00200 11712 salarial 0,00357 0,00798
1087 hps 0,01291 0,00200 6400 utilicen 0,00520 0,00200 11713 chocoaventuras 0,00357 0,00599
1088 culicagada 0,01291 0,00200 6401 pedazito 0,00520 0,00399 11714 candidatura 0,00357 0,02196
1089 serds 0,01290 0,00200 6402 no 0,00520 0,00200 11715 entraste 0,00357 0,04192
1090 off 0,01290 0,00200 6403 pagando 0,00519 0,00599 11716 aprovechar 0,00357 0,03792
1091 abordo 0,01289 0,00200 6404 fija 0,00519 0,00599 11717 naah 0,00357 0,02595
1092 050 0,01289 0,00200 6405 paciente 0,00519 0,00399 11718 liso 0,00357 0,03194
1093 camita 0,01288 0,00200 6406 apuiiala 0,00519 0,00200 11719 felicidas 0,00357 0,01198
1094 decirte 0,01288 0,00200 6407 €0s0 0,00519 0,00200 11720 decepcionarme 0,00357 0,02794
1095 subir 0,01288 0,00200 6408 culpable 0,00519 0,00399 11721 elije 0,00357 0,03393
1096 zombie 0,01287 0,00200 6409 pensaria 0,00519 0,00599 11722 escritores 0,00357 0,02196
1097 enteren 0,01287 0,00200 6410 encarta 0,00519 0,00200 11723 resumio 0,00357 0,01198
1098 casique 0,01287 0,00200 6411 ahuyama 0,00519 0,00200 11724 basadas 0,00357 0,00599
1099 fiera 0,01286 0,00200 6412 sad 0,00519 0,00200 11725 armé 0,00357 0,01597
1100 culicagado 0,01286 0,00200 6413 jota 0,00519 0,00200 11726 vivi 0,00357 0,04990
1101 dichoso 0,01285 0,00200 6414 puf 0,00519 0,00200 11727 pedaleo 0,00357 0,00200
1102 youtube 0,01285 0,00200 6415 vuelve 0,00519 0,00200 11728 montaron 0,00357 0,01996
1103 cascara 0,01285 0,00200 6416 cacheticos 0,00519 0,00200 11729 desmadre 0,00357 0,02794
1104 susto 0,01285 0,00200 6417 entro 0,00519 0,00798 11730 detecta 0,00357 0,00998
1105 pastas 0,01285 0,00200 6418 cristal 0,00519 0,00998 11731 resignada 0,00357 0,00599
1106 piernas 0,01285 0,00200 6419 arriendo 0,00519 0,00399 11732 volteo 0,00357 0,03194
1107 perdona 0,01284 0,00200 6420 quieree 0,00518 0,00200 11733 ocupan 0,00357 0,02595
1108 maricadita 0,01283 0,00200 6421 alegra 0,00518 0,00599 11734 mu 0,00357 0,04391
1109 mando 0,01282 0,00200 6422 debia 0,00518 0,00599 11735 combinacion 0,00356 0,04591
1110 others 0,01282 0,00200 6423 mejoren 0,00518 0,00200 11736 demorar 0,00356 0,01597
1111 escondas 0,01282 0,00200 6424 repite 0,00518 0,00599 11737 velitas 0,00356 0,03593
1112 flam 0,01280 0,00200 6425 agotados 0,00518 0,00200 11738 ombliguito 0,00356 0,00200
1113 serrucho 0,01280 0,00200 6426 enojados 0,00518 0,00200 11739 picantes 0,00356 0,00200
1114 quejar 0,01280 0,00200 6427 extraordinariamente 0,00518 0,00200 11740 sancion 0,00356 0,02595
1115 agrario 0,01279 0,00200 6428 asquerosamente 0,00518 0,00200 11741 famosa 0,00356 0,04990
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1116 don 0,01278 0,00200 6429 lograron 0,00518 0,00399 11742 mezquindad 0,00356 0,00399
1117 peludo 0,01278 0,00200 6430 utilizar 0,00518 0,00399 11743 elheraldo 0,00356 0,00200
1118 deseos 0,01278 0,00200 6431 cu 0,00518 0,00399 11744 reducir 0,00356 0,03992
1119 batea 0,01278 0,00200 6432 vulnerabilidad 0,00518 0,00200 11745 tarros 0,00356 0,00399
1120 salchipapa 0,01277 0,00200 6433 arrunchados 0,00518 0,00200 11746 espectadores 0,00356 0,02794
1121 rata 0,01277 0,00200 6434 marzo 0,00518 0,00200 11747 insoportables 0,00356 0,01597
1122 grande 0,01276 0,00200 6435 vallecaucano 0,00518 0,00200 11748 camioneta 0,00356 0,03792
1123 babas 0,01275 0,00200 6436 sonrreir 0,00518 0,00200 11749 trasnochadora 0,00356 0,00200
1124 miraba 0,01275 0,00200 6437 humano 0,00518 0,00599 11750 champiis 0,00356 0,00200
1125 desprecio 0,01275 0,00200 6438 colaboreme 0,00518 0,00200 11751 susurre 0,00356 0,00399
1126 relajadito 0,01274 0,00200 6439 pre 0,00518 0,00599 11752 muestrame 0,00356 0,02395
1127 rogar 0,01274 0,00200 6440 superarlos 0,00518 0,00200 11753 realizacién 0,00356 0,02395
1128 cumpleafios 0,01273 0,00200 6441 motivos 0,00518 0,00399 11754 hubo 0,00356 0,04591
1129 medido 0,01273 0,00200 6442 extrafiaré 0,00518 0,00399 11755 turco 0,00356 0,02395
1130 chanclas 0,01273 0,00200 6443 cido 0,00518 0,00798 11756 meter 0,00356 0,03992
1131 c6mo 0,01272 0,00200 6444 descargado 0,00518 0,00399 11757 maleza 0,00356 0,00599
1132 chimbos 0,01272 0,00200 6445 soporta 0,00518 0,00998 11758 cerebros 0,00356 0,01996
1133 coja 0,01272 0,00200 6446 complico 0,00518 0,00200 11759 becerro 0,00356 0,00200
1134 sepas 0,01271 0,00200 6447 consultas 0,00517 0,00599 11760 nesecitan 0,00356 0,00798
1135 loco 0,01271 0,00200 6448 cebolla 0,00517 0,00798 11761 indirectazos 0,00356 0,00399
1136 mente 0,01271 0,00200 6449 desanima 0,00517 0,00798 11762 saver 0,00356 0,01996
1137 muchachito 0,01271 0,00200 6450 guayabas 0,00517 0,00399 11763 exclusivo 0,00356 0,04391
1138 carita 0,01270 0,00200 6451 decis 0,00517 0,00200 11764 seca 0,00356 0,03593
1139 condones 0,01270 0,00200 6452 gurrea 0,00517 0,00200 11765 sirena 0,00356 0,03393
1140 seraa 0,01269 0,00200 6453 rindié 0,00517 0,00399 11766 invierta 0,00356 0,01198
1141 blower 0,01269 0,00200 6454 peliar 0,00517 0,00200 11767 quebrantado 0,00356 0,00200
1142 adivinar 0,01268 0,00200 6455 rarito 0,00517 0,00200 11768 prometieran 0,00356 0,00200
1143 barbaridad 0,01267 0,00200 6456 est 0,00517 0,00998 11769 descuenta 0,00356 0,01996
1144 bollos 0,01267 0,00200 6457 mordiscos 0,00517 0,00399 11770 chillada 0,00356 0,00200
1145 equivoca 0,01267 0,00200 6458 always 0,00517 0,00200 11771 entidad 0,00356 0,02595
1146 cochina 0,01266 0,00200 6459 devoluciones 0,00517 0,00599 11772 caido 0,00356 0,03194
1147 pelaitas 0,01266 0,00200 6460 unicornios 0,00517 0,00599 11773 figuré 0,00356 0,01796
1148 secuestrados 0,01266 0,00200 6461 viales 0,00517 0,00399 11774 homicidios 0,00356 0,02595
1149 abrazarlo 0,01266 0,00200 6462 sencillo 0,00517 0,00399 11775 nunca 0,00356 0,04391
1150 paseo 0,01265 0,00200 6463 trake 0,00517 0,00200 11776 inconvenientes 0,00356 0,03194
1151 ofs 0,01265 0,00200 6464 recordarles 0,00517 0,00399 11777 cojela 0,00356 0,00200
1152 terrible 0,01265 0,00200 6465 invito 0,00517 0,00399 11778 pinzas 0,00356 0,00399
1153 mote 0,01265 0,00200 6466 comencé 0,00517 0,00599 11779 personalidad 0,00356 0,03393
1154 lora 0,01265 0,00200 6467 trato 0,00517 0,00998 11780 bendecirme 0,00356 0,01597
1155 lunera 0,01265 0,00200 6468 jugamos 0,00517 0,00599 11781 lamboneria 0,00355 0,02994
1156 oliendo 0,01264 0,00200 6469 amantes 0,00517 0,00599 11782 inutiles 0,00355 0,01796
1157 mimado 0,01263 0,00200 6470 irte 0,00517 0,00599 11783 estorbe 0,00355 0,04591
1158 10jos 0,01262 0,00200 6471 acuerda 0,00517 0,00599 11784 pariente 0,00355 0,00998
1159 mamona 0,01262 0,00200 6472 peliadera 0,00517 0,00200 11785 perp 0,00355 0,01198
1160 dentro 0,01262 0,00200 6473 hombres 0,00517 0,00200 11786 voleo 0,00355 0,00399
1161 corronchera 0,01261 0,00200 6474 ayudandole 0,00517 0,00200 11787 qie 0,00355 0,04790
1162 oyeme 0,01261 0,00200 6475 burlarse 0,00517 0,00200 11788 sabanas 0,00355 0,04591
1163 salvacién 0,01260 0,00200 6476 muchachitas 0,00517 0,00200 11789 ilusos 0,00355 0,04192
1164 catre 0,01260 0,00200 6477 cogié 0,00517 0,01597 11790 pascuas 0,00355 0,03992
1165 mosquito 0,01256 0,00200 6478 ensefiarle 0,00516 0,00599 11791 culebrero 0,00355 0,00399
1166 sabidurfa 0,01256 0,00200 6479 felicitar 0,00516 0,00798 11792 gorditos 0,00355 0,03393
1167 hablao 0,01255 0,00200 6480 suefia 0,00516 0,00998 11793 solitarios 0,00355 0,01198
1168 fiesta 0,01254 0,00200 6481 recomendado 0,00516 0,00798 11794 today 0,00355 0,02196
1169 estarme 0,01254 0,00200 6482 bazuco 0,00516 0,00200 11795 chamaco 0,00355 0,00200
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1170 imaginariamente 0,01254 0,00200 6483 consola 0,00516 0,00599 11796 acuestese 0,00355 0,00200
1171 electrénica 0,01253 0,00200 6484 maravilla 0,00516 0,00599 11797 llegue 0,00355 0,04990
1172 cantor 0,01253 0,00200 6485 abusivo 0,00516 0,00599 11798 voltear 0,00355 0,03992
1173 extrafarlo 0,01253 0,00200 6486 habla 0,00516 0,00399 11799 mandaste 0,00355 0,03194
1174 alumbrado 0,01253 0,00200 6487 nueva 0,00516 0,00599 11800 ocurrio 0,00355 0,01996
1175 vdyase 0,01251 0,00200 6488 tropical 0,00516 0,00399 11801 adagio 0,00355 0,00998
1176 recochas 0,01251 0,00200 6489 buscare 0,00516 0,00798 11802 cuello 0,00355 0,04192
1177 cursis 0,01251 0,00200 6490 acuerde 0,00516 0,00798 11803 pudieran 0,00355 0,03792
1178 tay 0,01250 0,00200 6491 abono 0,00516 0,00399 11804 afectivo 0,00355 0,00399
1179 hmno 0,01250 0,00200 6492 euros 0,00516 0,01198 11805 lalalala 0,00355 0,02994
1180 hacerle 0,01249 0,00200 6493 merecian 0,00516 0,00399 11806 ladro 0,00355 0,00399
1181 juajuajuajua 0,01249 0,00200 6494 cupo 0,00516 0,00998 11807 db 0,00355 0,02994
1182 danos 0,01248 0,00200 6495 lanzo 0,00516 0,00399 11808 opino 0,00355 0,04990
1183 grandiosa 0,01247 0,00200 6496 sucia 0,00516 0,00599 11809 linita 0,00355 0,00200
1184 martinista 0,01247 0,00200 6497 fracaso 0,00515 0,00798 11810 apoyandome 0,00355 0,00599
1185 hayan 0,01246 0,00200 6498 relajarse 0,00515 0,00998 11811 orgullos 0,00355 0,02994
1186 abuelita 0,01245 0,00200 6499 vomito 0,00515 0,00798 11812 empeliculo 0,00355 0,00599
1187 siembra 0,01245 0,00200 6500 destinos 0,00515 0,00200 11813 echese 0,00355 0,00399
1188 enormemente 0,01245 0,00200 6501 ignoran 0,00515 0,00399 11814 petréleo 0,00355 0,03194
1189 quemada 0,01245 0,00200 6502 triple 0,00515 0,00200 11815 insulta 0,00355 0,03992
1190 guevas 0,01245 0,00200 6503 modales 0,00515 0,00599 11816 perlita 0,00355 0,00399
1191 prohibido 0,01245 0,00200 6504 buena 0,00515 0,00798 11817 chuzando 0,00355 0,00399
1192 recordando 0,01244 0,00200 6505 quererlo 0,00515 0,00599 11818 oscuro 0,00355 0,02994
1193 sefio 0,01244 0,00200 6506 cambiamos 0,00515 0,00200 11819 loquillo 0,00355 0,03194
1194 jala 0,01244 0,00200 6507 complicados 0,00515 0,00599 11820 cueros 0,00355 0,00798
1195 destifie 0,01244 0,00200 6508 total 0,00515 0,00599 11821 favea 0,00354 0,00399
1196 cobija 0,01243 0,00200 6509 darfa 0,00515 0,00200 11822 vegetal 0,00354 0,00200
1197 fin 0,01243 0,00200 6510 demonio 0,00515 0,00599 11823 grupos 0,00354 0,03393
1198 enfermo 0,01242 0,00200 6511 chikunguia 0,00515 0,00200 11824 ojerosa 0,00354 0,00200
1199 bendiceme 0,01241 0,00200 6512 ego 0,00515 0,00200 11825 acordards 0,00354 0,02395
1200 prosperada 0,01241 0,00200 6513 arrastra 0,00515 0,00798 11826 taa 0,00354 0,00200
1201 forma 0,01241 0,00200 6514 eliminaron 0,00515 0,00798 11827 alistan 0,00354 0,00998
1202 mejorcito 0,01241 0,00200 6515 memorables 0,00515 0,00399 11828 tsalo 0,00354 0,00399
1203 enferme 0,01241 0,00200 6516 llorando 0,00515 0,01198 11829 churista 0,00354 0,00200
1204 huevos 0,01240 0,00200 6517 inventa 0,00514 0,00599 11830 centimetro 0,00354 0,02994
1205 bendigaa 0,01239 0,00200 6518 planeacion 0,00514 0,00399 11831 individuales 0,00354 0,00599
1206 luciste 0,01239 0,00200 6519 prom 0,00514 0,00399 11832 jugo 0,00354 0,04391
1207 presentacion 0,01238 0,00200 6520 jubilo 0,00514 0,00399 11833 exagerada 0,00354 0,03792
1208 popo 0,01238 0,00200 6521 aparecié 0,00514 0,00599 11834 cuidards 0,00354 0,02196
1209 bares 0,01237 0,00200 6522 matarla 0,00514 0,00200 11835 agrando 0,00354 0,00599
1210 misericordioso 0,01237 0,00200 6523 mercenario 0,00514 0,00200 11836 logran 0,00354 0,04990
1211 seguia 0,01236 0,00200 6524 comerse 0,00514 0,01198 11837 rectores 0,00354 0,01996
1212 dinastia 0,01236 0,00200 6525 destrozada 0,00514 0,00399 11838 narcotrafico 0,00354 0,03194
1213 ruleta 0,01236 0,00200 6526 fuerza 0,00514 0,00599 11839 uiss 0,00354 0,00200
1214 gafas 0,01233 0,00200 6527 fastidiar 0,00514 0,00200 11840 whatsaap 0,00354 0,01996
1215 descarga 0,01232 0,00200 6528 voleibol 0,00514 0,00200 11841 exquisito 0,00354 0,04391
1216 meses 0,01230 0,00200 6529 andaban 0,00514 0,00200 11842 seccion 0,00354 0,01996
1217 tiempos 0,01230 0,00200 6530 posponer 0,00514 0,00200 11843 tiemblen 0,00354 0,00200
1218 peleona 0,01229 0,00200 6531 culeen 0,00514 0,00200 11844 nitido 0,00354 0,00798
1219 mete 0,01228 0,00200 6532 rendido 0,00514 0,00599 11845 descansan 0,00354 0,02395
1220 onces 0,01228 0,00200 6533 robarme 0,00514 0,00399 11846 porfitas 0,00354 0,00399
1221 lunar 0,01228 0,00200 6534 calentarme 0,00513 0,00200 11847 valoran 0,00354 0,04591
1222 pailas 0,01228 0,00200 6535 acabas 0,00513 0,00599 11848 broncear 0,00354 0,00399
1223 banano 0,01228 0,00200 6536 rostro 0,00513 0,00399 11849 levantaba 0,00354 0,02595
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1224 paciencia 0,01227 0,00200 6537 lunares 0,00513 0,00399 11850 damita 0,00354 0,00200
1225 jovencita 0,01227 0,00200 6538 bravas 0,00513 0,00399 11851 dependiendo 0,00354 0,04591
1226 glu 0,01227 0,00200 6539 estoy 0,00513 0,01397 11852 pudieras 0,00354 0,03194
1227 devolverme 0,01227 0,00200 6540 saludes 0,00513 0,00599 11853 homofébico 0,00354 0,00399
1228 crei 0,01226 0,00200 6541 separacion 0,00513 0,00399 11854 quebrar 0,00354 0,01397
1229 feliz 0,01225 0,00200 6542 esee 0,00513 0,00200 11855 perfiles 0,00354 0,02994
1230 alguito 0,01225 0,00200 6543 maco 0,00513 0,00200 11856 negociaciones 0,00354 0,02794
1231 lindas 0,01225 0,00200 6544 explico 0,00513 0,00599 11857 molesten 0,00354 0,03393
1232 parrandeando 0,01225 0,00200 6545 juveniles 0,00513 0,00798 11858 sobrevive 0,00354 0,01996
1233 gurre 0,01224 0,00200 6546 hecha 0,00513 0,00200 11859 corra 0,00354 0,03992
1234 piscina 0,01224 0,00200 6547 sobrinita 0,00513 0,00399 11860 lucecitas 0,00354 0,00599
1235 chivo 0,01224 0,00200 6548 all 0,00513 0,00200 11861 privado 0,00354 0,04192
1236 dejas 0,01224 0,00200 6549 boda 0,00513 0,00798 11862 invierno 0,00354 0,04391
1237 reyna 0,01224 0,00200 6550 difruta 0,00513 0,00200 11863 patente 0,00353 0,00399
1238 fumando 0,01224 0,00200 6551 dance 0,00513 0,00998 11864 alineacion 0,00353 0,02794
1239 tenis 0,01223 0,00200 6552 ganaste 0,00513 0,01198 11865 elejir 0,00353 0,00599
1240 adiccion 0,01223 0,00200 6553 pony 0,00513 0,00798 11866 siete 0,00353 0,03194
1241 hit 0,01222 0,00200 6554 violin 0,00513 0,00399 11867 maravillosamente 0,00353 0,04192
1242 ardidos 0,01218 0,00200 6555 aterran 0,00513 0,00200 11868 vr 0,00353 0,00399
1243 navidefio 0,01218 0,00200 6556 telefonia 0,00512 0,00599 11869 juridica 0,00353 0,01796
1244 mandes 0,01218 0,00200 6557 salva 0,00512 0,00599 11870 plantear 0,00353 0,02196
1245 gaviota 0,01218 0,00200 6558 guevos 0,00512 0,00200 11871 lela 0,00353 0,00200
1246 mamasitas 0,01218 0,00200 6559 generando 0,00512 0,00998 11872 disfritalo 0,00353 0,01996
1247 ciclovia 0,01218 0,00200 6560 mala 0,00512 0,00998 11873 ambiente 0,00353 0,04990
1248 dejate 0,01216 0,00200 6561 apa 0,00512 0,00599 11874 arruinarme 0,00353 0,00599
1249 sentira 0,01216 0,00200 6562 cachetes 0,00512 0,00200 11875 detesta 0,00353 0,01996
1250 morado 0,01216 0,00200 6563 sentiras 0,00512 0,00599 11876 poseen 0,00353 0,01796
1251 reino 0,01216 0,00200 6564 malta 0,00512 0,00399 11877 vampiro 0,00353 0,03992
1252 parecemos 0,01215 0,00200 6565 narconal 0,00512 0,00200 11878 dandole 0,00353 0,04391
1253 infinitamente 0,01215 0,00200 6566 sugiere 0,00512 0,00399 11879 mamados 0,00353 0,00998
1254 interacciones 0,01214 0,00200 6567 incluye 0,00512 0,00399 11880 lloraron 0,00353 0,00599
1255 verla 0,01214 0,00200 6568 lejania 0,00512 0,00599 11881 quejas 0,00353 0,03792
1256 salgamos 0,01213 0,00200 6569 navidefias 0,00512 0,00599 11882 6rganos 0,00353 0,02595
1257 calculen 0,01213 0,00200 6570 tropiezos 0,00512 0,00200 11883 coreografia 0,00353 0,03194
1258 pipi 0,01213 0,00200 6571 gonorreita 0,00512 0,00200 11884 abunde 0,00353 0,00399
1259 forme 0,01213 0,00200 6572 encontrando 0,00512 0,01198 11885 composiciones 0,00353 0,00399
1260 conformidad 0,01213 0,00200 6573 notas 0,00512 0,00399 11886 integran 0,00353 0,00200
1261 subliminal 0,01213 0,00200 6574 derrumba 0,00512 0,00200 11887 atento 0,00353 0,04192
1262 olvides 0,01212 0,00200 6575 tibia 0,00512 0,00798 11888 apures 0,00353 0,00399
1263 reggae 0,01212 0,00200 6576 consentirte 0,00512 0,00599 11889 princesaa 0,00353 0,00998
1264 transforma 0,01212 0,00200 6577 pichar 0,00512 0,00200 11890 superate 0,00353 0,01397
1265 weekend 0,01211 0,00200 6578 esos 0,00512 0,00200 11891 pelotas 0,00353 0,03194
1266 empiece 0,01211 0,00200 6579 asegurar 0,00512 0,00599 11892 celebres 0,00353 0,01597
1267 harfa 0,01210 0,00200 6580 estancada 0,00511 0,00200 11893 lasagna 0,00353 0,01198
1268 tris 0,01210 0,00200 6581 capuchino 0,00511 0,00200 11894 pija 0,00353 0,00399
1269 jodia 0,01210 0,00200 6582 click 0,00511 0,00599 11895 tambores 0,00353 0,01597
1270 triunfante 0,01210 0,00200 6583 cuu 0,00511 0,00200 11896 zorrita 0,00353 0,00599
1271 bola 0,01209 0,00200 6584 gomelo 0,00511 0,00399 11897 comunismo 0,00353 0,02595
1272 relajacién 0,01209 0,00200 6585 hallan 0,00511 0,00399 11898 estubo 0,00353 0,03792
1273 dilo 0,01209 0,00200 6586 gotas 0,00511 0,00399 11899 papayaso 0,00353 0,00798
1274 nenaa 0,01209 0,00200 6587 perdedora 0,00511 0,00399 11900 haganle 0,00353 0,00798
1275 viajar 0,01208 0,00200 6588 entere 0,00511 0,00599 11901 existimos 0,00353 0,03792
1276 mascota 0,01208 0,00200 6589 voladora 0,00511 0,00200 11902 victima 0,00353 0,03792
1277 crema 0,01207 0,00200 6590 imprimir 0,00511 0,00399 11903 posecion 0,00353 0,00399
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1278 colega 0,01206 0,00200 6591 baloto 0,00511 0,01198 11904 inocente 0,00353 0,04591
1279 aproveche 0,01206 0,00200 6592 calavera 0,00511 0,00200 11905 sombrita 0,00353 0,01796
1280 tiquete 0,01205 0,00200 6593 iba 0,00511 0,00599 11906 guias 0,00353 0,02196
1281 diaa 0,01205 0,00200 6594 volar 0,00511 0,00798 11907 longaniza 0,00353 0,00200
1282 comparta 0,01204 0,00200 6595 viciosos 0,00511 0,00200 11908 defecto 0,00353 0,04591
1283 cancion 0,01204 0,00200 6596 difrutar 0,00511 0,00200 11909 desilusionado 0,00353 0,01397
1284 cultiva 0,01204 0,00200 6597 vacio 0,00511 0,00798 11910 vamonos 0,00353 0,03792
1285 chupar 0,01203 0,00200 6598 consciente 0,00511 0,00599 11911 iguall 0,00353 0,00200
1286 rolo 0,01203 0,00200 6599 convencimiento 0,00511 0,00599 11912 preferible 0,00352 0,02794
1287 tontica 0,01203 0,00200 6600 sonrisa 0,00511 0,00998 11913 guasca 0,00352 0,00200
1288 pechicha 0,01203 0,00200 6601 recuperaciones 0,00511 0,00200 11914 retuerce 0,00352 0,00399
1289 estrenar 0,01201 0,00200 6602 sonria 0,00511 0,00599 11915 acostumbré 0,00352 0,00998
1290 respondame 0,01200 0,00200 6603 pancita 0,00511 0,00399 11916 lastimada 0,00352 0,02395
1291 sii 0,01200 0,00200 6604 locos 0,00511 0,00399 11917 mechero 0,00352 0,00200
1292 oe 0,01200 0,00200 6605 caballeros 0,00511 0,00399 11918 pudo 0,00352 0,02595
1293 cielito 0,01199 0,00200 6606 quedas 0,00511 0,00599 11919 decentes 0,00352 0,02395
1294 acabaste 0,01199 0,00200 6607 chochal 0,00511 0,00200 11920 idioma 0,00352 0,04990
1295 hard 0,01199 0,00200 6608 sanjuanero 0,00510 0,00200 11921 pensabas 0,00352 0,04391
1296 perezoso 0,01198 0,00200 6609 cogieron 0,00510 0,00998 11922 elemento 0,00352 0,02794
1297 profesora 0,01198 0,00200 6610 way 0,00510 0,00399 11923 suspender 0,00352 0,02794
1298 cara 0,01198 0,00200 6611 vicepresidente 0,00510 0,00798 11924 ejemplar 0,00352 0,02994
1299 gobernador 0,01198 0,00200 6612 adicta 0,00510 0,00798 11925 guille 0,00352 0,00798
1300 pelaitos 0,01197 0,00200 6613 cambiaste 0,00510 0,00998 11926 weba 0,00352 0,00200
1301 prosperidad 0,01197 0,00200 6614 reconozco 0,00510 0,00399 11927 jurar 0,00352 0,04990
1302 jajd 0,01197 0,00200 6615 saname 0,00510 0,00200 11928 agregueme 0,00352 0,00399
1303 ereccién 0,01197 0,00200 6616 miedo 0,00510 0,00599 11929 necesariamente 0,00352 0,04990
1304 peludos 0,01197 0,00200 6617 intimidan 0,00510 0,00200 11930 lucete 0,00352 0,00200
1305 jodas 0,01197 0,00200 6618 su 0,00510 0,00599 11931 lleguen 0,00352 0,04591
1306 sostiene 0,01196 0,00200 6619 actuar 0,00510 0,00599 11932 pareciendo 0,00352 0,02196
1307 trabajo 0,01195 0,00200 6620 brotan 0,00510 0,00399 11933 consientas 0,00352 0,00998
1308 pidas 0,01195 0,00200 6621 fumarme 0,00510 0,00200 11934 camine 0,00352 0,03593
1309 confiada 0,01195 0,00200 6622 demandar 0,00510 0,00798 11935 hablele 0,00352 0,00200
1310 calcule 0,01195 0,00200 6623 finales 0,00510 0,00599 11936 cuyo 0,00352 0,02196
1311 perrito 0,01194 0,00200 6624 chiquis 0,00510 0,00998 11937 tecnologia 0,00352 0,04790
1312 insegura 0,01194 0,00200 6625 kumis 0,00510 0,00200 11938 recibo 0,00352 0,04790
1313 compi 0,01193 0,00200 6626 caballo 0,00510 0,00599 11939 comentan 0,00352 0,02595
1314 porqueria 0,01192 0,00200 6627 reggaetoneros 0,00510 0,00200 11940 ma 0,00352 0,04790
1315 enloquece 0,01192 0,00200 6628 espaiiol 0,00510 0,01397 11941 maricon 0,00352 0,04790
1316 gozando 0,01192 0,00200 6629 natacién 0,00510 0,00798 11942 reitero 0,00352 0,03393
1317 protagonista 0,01192 0,00200 6630 trabajan 0,00509 0,00599 11943 uma 0,00352 0,01996
1318 pote 0,01191 0,00200 6631 patin 0,00509 0,00200 11944 elmundo 0,00352 0,00599
1319 callate 0,01191 0,00200 6632 fiasco 0,00509 0,00399 11945 asociaciones 0,00352 0,00399
1320 amiwis 0,01191 0,00200 6633 rodillas 0,00509 0,00599 11946 desilusiona 0,00352 0,00798
1321 desinterés 0,01190 0,00200 6634 necesita 0,00509 0,00399 11947 marcados 0,00352 0,04790
1322 nacié 0,01190 0,00200 6635 abracitos 0,00509 0,00399 11948 ect 0,00352 0,00200
1323 vez 0,01190 0,00200 6636 oficiales 0,00509 0,00599 11949 prometes 0,00351 0,02395
1324 brisita 0,01190 0,00200 6637 manera 0,00509 0,00798 11950 patrocinio 0,00351 0,02196
1325 palera 0,01189 0,00200 6638 puerca 0,00509 0,00599 11951 darles 0,00351 0,02994
1326 algo 0,01189 0,00200 6639 du 0,00509 0,00399 11952 mdquinas 0,00351 0,03393
1327 grilla 0,01189 0,00200 6640 duchaso 0,00509 0,00200 11953 menciones 0,00351 0,04391
1328 robar 0,01189 0,00200 6641 as 0,00509 0,00599 11954 baladas 0,00351 0,00998
1329 busos 0,01189 0,00200 6642 vomitar 0,00509 0,01397 11955 dtomos 0,00351 0,00399
1330 carruso 0,01188 0,00200 6643 higado 0,00509 0,00998 11956 afectando 0,00351 0,03393
1331 pecaito 0,01188 0,00200 6644 cancelar 0,00509 0,00599 11957 corria 0,00351 0,01198
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1332 pensarte 0,01188 0,00200 6645 asegurd 0,00509 0,00998 11958 mitémano 0,00351 0,00399
1333 irfa 0,01188 0,00200 6646 ponerse 0,00509 0,00599 11959 pisadas 0,00351 0,00399
1334 sal 0,01188 0,00200 6647 calendario 0,00509 0,00200 11960 disfrutalo 0,00351 0,02196
1335 capaz 0,01187 0,00200 6648 alcoba 0,00509 0,00399 11961 inmensas 0,00351 0,04591
1336 lee 0,01186 0,00200 6649 prometido 0,00509 0,00200 11962 rogado 0,00351 0,02595
1337 errores 0,01186 0,00200 6650 conquistarla 0,00509 0,00599 11963 acepta 0,00351 0,04591
1338 hipster 0,01186 0,00200 6651 honestos 0,00508 0,00998 11964 conocidas 0,00351 0,04591
1339 light 0,01184 0,00200 6652 respetas 0,00508 0,00200 11965 saltan 0,00351 0,01796
1340 nesecitamos 0,01183 0,00200 6653 iria 0,00508 0,00399 11966 tw 0,00351 0,00399
1341 mocos 0,01183 0,00200 6654 voltean 0,00508 0,00798 11967 contaminado 0,00351 0,00798
1342 abundancia 0,01183 0,00200 6655 pendejas 0,00508 0,00798 11968 cumplié 0,00351 0,04990
1343 giro 0,01182 0,00200 6656 much 0,00508 0,01198 11969 inmigrantes 0,00351 0,00399
1344 visto 0,01182 0,00200 6657 mata 0,00508 0,01198 11970 smartphones 0,00351 0,01796
1345 felizz 0,01182 0,00200 6658 ducharme 0,00508 0,00200 11971 ire 0,00351 0,04391
1346 embajador 0,01182 0,00200 6659 habrfan 0,00508 0,01198 11972 perrenque 0,00351 0,00200
1347 gris 0,01182 0,00200 6660 confunde 0,00508 0,00998 11973 is 0,00351 0,04790
1348 trasnocho 0,01181 0,00200 6661 ineptos 0,00508 0,00399 11974 trompa 0,00351 0,02196
1349 camionero 0,01180 0,00200 6662 peli 0,00508 0,00200 11975 ganando 0,00351 0,04192
1350 nivel 0,01180 0,00200 6663 resentimientos 0,00508 0,00399 11976 adecuados 0,00351 0,01796
1351 abdomen 0,01180 0,00200 6664 stalkear 0,00508 0,01397 11977 humillacion 0,00351 0,00998
1352 apareciste 0,01180 0,00200 6665 paintball 0,00508 0,00200 11978 marranada 0,00351 0,00200
1353 murié 0,01179 0,00200 6666 relacion 0,00508 0,00998 11979 olvidarme 0,00351 0,04192
1354 depresién 0,01179 0,00200 6667 esto 0,00508 0,00200 11980 tocarlo 0,00351 0,00998
1355 cantua 0,01179 0,00200 6668 cicatriz 0,00508 0,00998 11981 dejaa 0,00351 0,00200
1356 tres 0,01179 0,00200 6669 bandola 0,00508 0,00200 11982 nifiitos 0,00351 0,01397
1357 volverlo 0,01178 0,00200 6670 ético 0,00508 0,00200 11983 farandulera 0,00351 0,00599
1358 resto 0,01177 0,00200 6671 oite 0,00508 0,00200 11984 viagra 0,00351 0,01397
1359 pué 0,01177 0,00200 6672 miedito 0,00508 0,00599 11985 norma 0,00351 0,04591
1360 partida 0,01176 0,00200 6673 recomendé 0,00508 0,00399 